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1. GİRİŞ 

 

İnternetin hızla gelişmesiyle birlikte artık internet hayatın her alanında 

kullanılmaktadır. İnternetin getirdiği kolaylıklardan bazıları şunlardır: bilgiye kolay 

erişim, haberleşme (internetten konuşma, e-posta, çevirim içi gazete okuma vs.), 

kamusal olanaklardan faydalanma, para kazanma, elektronik ticaret (e-ticaret). E-

ticaret ticaretin elektronik ortamda yapılmasıdır. E-ticaret ile müşteri için saat sınırı 

olmaksızın, hızlı, çok çeşitli ürünlerin bulunduğu, ürünlerin karşılaştırılabildiği, 

rekabetçi ortamda düşük fiyatlı ürünlerin bulunabildiği alışveriş yapma imkânı 

sağlamaktadır. Bu nedenle e-ticaret hacmi giderek artmaktadır [1].   

 

Ülkelerin ekonomik devamlılığının sağlanmasında vergi çok önemli bir yer 

tutmaktadır. Bu bağlamda internetin gelişmesiyle e-ticaretin vergilendirilmesi 

günümüzde giderek daha önemli hale gelmektedir. Türkiye’de e-ticareti her yönüyle 

belirleyen doğrudan bir kanun bulunmamaktadır. E-ticaret ile ilgili mevcut 

düzenlemelerden bazıları listelenmiştir:  

 Elektronik Ticaretin Düzenlenmesi Hakkında Kanun Tasarısı [2], 

 İnternet Ortamında Yapılan Yayınların Düzenlenmesine Dair Usul ve Esaslar 

Hakkında Yönetmelik [3], 

 Kişisel Verilerin Korunması Kanunu Tasarısı [4], 

 Elektronik Haberleşme Sektöründe Kişisel Verilerin İşlenmesi ve Gizliliğinin 

Korunması Hakkında Yönetmelik [5], 

 Elektronik İmza Kanunu [6] ve 

 Tüketicinin Korunması Hakkında Kanun [7]. 

 

Elektronik Ticaretin Düzenlenmesi Hakkında Kanun Tasarısı elektronik araçlarla 

yapılan sözleşmeler ile elektronik ticarete ilişkin bilgi verme hizmeti sunanlara 

yönelik bazı yükümlülükler getirmektedir. E-ticaret sitesi sahiplerinin vergisel 

yükümlülüklerini yerine getirip getirmedikleri ülkelerin ilgili vergilendirme 

birimlerince önem taşımaktadır. Ülkemizde vergilendirme beyan usülüne dayalı 

http://www.resmigazete.gov.tr/eskiler/2012/07/20120724-2.htm
http://www.resmigazete.gov.tr/eskiler/2012/07/20120724-2.htm


 2 

olduğunda inceleme yapılmaksızın kaçakların bulunması zordur. Bu nedenle bu 

çalışmada incelemelerde fayda sağlayacağı düşünülen bir uygulama geliştirilmiştir. 

 

Bu tez çalışmasında kullanıcı tarafından belirtilen internet sitelerine bağlı olarak bu 

sitelerin içeriğini analiz eden, ardından metin madenciliği yöntemleri ile bu sitelerin 

e-ticaret sitesi olup olmadığına karar veren bir uygulama ve uygulama ara yüzü 

geliştirilmiştir. Tezin amacı, özel çalışmalar için kullanıcılara elektronik ticaret 

sitelerinin bulunmasını kolaylaştırmaktır. Çalışma sonucunda kullanıma sunulan 

uygulama mali denetim amaçlı olarak kullanılabilir. Vergilendirmeden sorumlu 

birimler bu uygulamayı kullanarak e-ticaret sitelerini tespit edebilir, ardından bu site 

sahiplerinin vergisel yükümlülüklerini yerine getirip getirmediğini araştırabilir.  

 

Uygulamanın kullanım alanları şunlar olabilir: 

 Ülkelerin vergi denetiminden sorumlu birimlerinin e-ticaret sitelerinin vergi 

mükellefiyeti tespiti için ön hazırlık, 

 Dizin sitelerinde ilgili kategori altına yapılacak ekleme sırasında kategori önerme 

(mevcut durumda e-ticaret kategorisi),  

 Endüstriyel pazarlamada pazar bölümlendirmesi yapmak için hedef kitlesi olarak 

kullanılacak e-ticaret sitelerinin tespiti: 

- bankalar tarafından düşük faizli kredi verilmek üzere e-ticaret sitelerinin tespiti 

- GSM operatörleri tarafından uygun tarife kampanyası yapılmak üzere e-ticaret 

sitelerinin tespiti  

 

Bu tez kapsamında metin madenciliği ve e-ticaret konularıyla ilgili yapılan birçok 

çalışma incelenmiştir [8-23]. Metin madenciliği ile e-ticaretin bir arada incelendiği 

çalışmalara rastlanmıştır ancak bu çalışmalarda e-ticaret faaliyetleri ve geniş müşteri 

kitlesinden kaynaklanan veri hacminin artık stoklanmadan ziyade rekabet artırıcı yol 

oynaması amacıyla veri ve metin madenciliği yöntemleri ile incelenerek birbirleriyle 

ilişkilendirilen veriler içerisindeki desenleri ve düzensizlikleri tespit edilebilmenin 

mümkün olduğuna değinilmiştir. Ancak e-ticaret sitelerinin metin madenciliği 

yöntemleri ile tespitine dair bir çalışmaya rastlanmamıştır.   
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İnternetin gelişiminde şu üç kavram görülmektedir: Web 1.0, Web 2.0 ve Web 3.0. 

Web 1.0’de internet kullanıcısıyla internet sitesi arasında statik bir ilişki vardı. 

Kullanıcı sitenin pasif okuyucusuydu. Burada tek taraflı bir iletişim söz konusuydu. 

Web 2.0’de kullanıcı aktiftir. Kullanıcı ile internet sitesi arasında bir etkileşim vardır. 

Kullanıcı artık internet sayfasına müdahale edebilmektedir. Burada iki yönlü bir 

iletişimden söz konusudur. Web 1.0 dijital “monolog”, Web 2.0 ise “mobil tabanlı 

diyalog” olarak adlandırılmaktadır. Web 3.0 ise yorumlamanın temel olduğu bir 

sistemdir. Web 3.0 “semantik” (anlamsal web) olarak tanımlanmaktadır [24].  

İnternetin yıllara göre gelişimi Şekil 1.1’de [24] verilmiştir. 

 

 
Şekil 1.1. Web 1.0, web 2.0 ve web 3.0 gelişimi 

 

Web 3.0 ortamında arama motorları “kişinin daha önceki internet davranışları” 

bilgisini algoritmalar kullanarak işleyerek ve yorum katarak bilgiyi sunacaktır. Web 

3.0’ın amacı, internetteki bilgi arama ve düzenleme eksikliğini gidermektir [24]. 

İnternetin hızla gelişmesiyle birlikte artık bilgiye ulaşmadaki engeller büyük ölçüde 

ortadan kalmıştır. Sadece 5 yıl içinde 50 milyon kullanıcıya ulaşan internet 7’den 

70'e herkesin kullandığı teknoloji ürünüdür ve her an yenilenmektedir [25]. Ancak bu 

durum beraberinde farklı bir zorluk getirmiştir. Bu, istenilen bilgiyi elde etmenin 

zorlaşmış olmasıdır. Bilgi kirliliği ve kullanıcı hata ya da eksikliklerinden 

kaynaklanan, özensiz bilgi paylaşımı bilgiye erişimi zorlaştırmıştır. Bu bilgi 

karmaşasının içerisinde kaybolmadan istenileni elde etmek için çözüm metin 

madenciliği ve metin sınıflandırmadır.  



 4 

Metin madenciliği doğal dil işleme ile veri madenciliğinin bir arada kullanılması 

demektir [26]. Doğal dil işleme, insana özgü tüm dillerin işlenmesi ve kullanılması 

amacı ile araştırma yapan bilim dalıdır [27]. Veri madenciliği büyük veri yığınları 

içerisinden gelecekle ilgili tahminde bulunabilmeyi sağlayabilecek bağıntıların 

bilgisayar programı kullanarak aranmasıdır [9]. Metin madenciliğinde veri 

madenciliği yöntemleri ile eldeki veriler sınıflandırılarak, gruplandırılarak ya da 

veriler arasında ilişkiler, bağıntılar, istatistiksel sonuçlar oluşturularak modeller 

oluşturulur. Oluşturulan model, oluşturulduğu veri kümesinde olmayan yeni bir kayıt 

geldiğinde bu kayıt hakkında tahminleme yapma imkânı verir [28]. Metin 

sınıflandırma ise metin madenciliğinin yan uygulama alanı olup [29] dokümanları 

bilinen sınıflara atamaktadır. Amaç dokümanları otomatik sınıflandırmadır [10]. 

 

Tezin ikinci bölümünde metin sınıflandırma konusundan bahsedilmiştir. Ardından 

metin sınıflandırmada kullanılan bazı algoritmalara değinilmiştir. Daha sonra bu 

algoritmalar bir örnek üzerinde uygulanmıştır. Tezin üçüncü bölümünde metin 

sınıflandırmada kullanılmak üzere farklı kaynaklardan veriler toplanmış ve 

kullanıma hazır hale getirilmiştir. Biri statik diğeri ise dinamik olmak üzere iki 

çalışma yapılmıştır. Bu çalışmalara bağlı olarak farklı eğitim kümeleri oluşturulmuş 

ve bunlar üzerinde metin madenciliğinde sıklıkla kullanılan ve başarılı oldukları 

görülen K-En-Yakın-Komşu (k-NN) ve Naïve Bayes sınıflandırma algoritmaları 

kullanılmıştır. Ardından elde edilen sonuçlar içlerinden en iyi sonucu veren 

algoritmayı bulmak ve hazırlanan uygulamada kullanılmak üzere karşılaştırılmıştır. 

Daha sonra seçilen algoritma Java programlama dili ile masaüstü uygulaması olarak 

hazırlanan uygulama ara yüzüne aktarılmış ve kullanıma sunulmuştur Tezin 

dördüncü bölümünde ise çalışmaya ait sonuçlara yer verilmiş ve gelecek çalışmalara 

dair önerilerde bulunulmuştur. 
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2. METİN SINIFLANDIRMA 

 

Sınıflandırmanın amacı yeni bir nesnenin özelliklerini açıklamak ve bu yeni nesnenin 

daha önceden tanımlanmış sınıf setlerinden birine atamasını yapmaktır [30]. 

Sınıflandırma “denetimli makine öğrenimi” tekniklerinden birisidir [11]. Makine 

öğrenimi, bilgisayarların veri türlerine dayalı öğrenimini olanaklı kılan 

algoritmaların tasarım ve geliştirme süreçlerini konu edinen bir bilim dalıdır. Makine 

öğreniminde öğrenme çeşitleri denetimli öğrenme denetimsiz öğrenme olarak ikiye 

ayrılır [31].  

 

Son zamanlarda metin sınıflandırma çok çeşitli alanlarda uygulanmaktadır. 

Bunlardan bazıları şunlardır:  

 Metin bulup getirme ve kütüphane organizasyonu gibi alanlarda destek sağlayan 

dokümanlara sınıf ataması yapmak,  

 Bu sınıfları insanların atadığı uygulamalarda sınıf atamasında rol oynamak,  

 Mesajları, haberleri ve diğer metin dizisi halindeki bilgileri alıcılara ulaştırmak, 

 Doğal dil işleme sistemlerinin bir parçası olarak  

- ilgisiz metinleri ve metin parçalarını filtrelemek,  

- metinleri, sınıf tabanlı işleme mekanizmalarına yönlendirmek, 

- sınırlı şekillerde bilgi edinimini sağlamak,  

- sözcük analizi işlerinde yardımcı olmak (sözcük belirsizliğini giderme) [12]. 

 

Bugüne kadar metin sınıflandırmada birçok yöntem kullanılmıştır:  

 Naïve Bayes olasılıklı sınıflandırma [10, 13], 

 K-En-Yakın-Komşu sınıflandırması (k-NN) [10, 13, 32], 

 Karar Ağaçları [10, 13], 

 Yapay Sinir Ağları [10, 13], 

 Destek Vektörleri (SVM) [10]. 
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Bunların yanında birden fazla yöntemin bir arada kullanılıp sonuçlarının 

karşılaştırmasının yapıldığı çalışmalar da olmuştur. Örneğin; [14-16, 33, 34]. Bahsi 

geçen çalışmalarda k-NN ve Naïve Bayes algoritmaları iyi sonuçları verdiği için bu 

çalışmada bu iki sınıflandırma yöntemi kullanılmıştır.  

 

Denetimli öğrenmede sonuçlar eldeki verinin eğitilmesiyle elde edilir. Metin 

sınıflandırma iki aşamadan oluşur (Bkz. Şekil 2.1):  

1. Eğitim süreci (eğitim kümesi - training) ve 

2. Sınıflandırma süreci (sınama kümesi – test) [13].  

 

 
Şekil 2.1. Metin sınıflandırma aşamaları 

 

Eğitim sürecinde hangi sınıfa ait olduğu bilinen ve verilerin içerisinden rastgele 

seçilen bir kısım veri (eğitim kümesi - training set) eğitilerek bir model oluşturulur. 

Sınıflandırma süreciyse yine veri tabanından seçilen ve öğrenme kümesinde yer 

almayan (sınama kümesi - test set) veriler ile uygulanır [13]. 
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2.1. Metin Gösterimi 

 

Dokümanları sınıflandırmaya başlamadan önce, metin formatının düzgün ve 

kullanılmaya hazır olduğundan emin olmak için dokümanların bazı işlemlerden 

geçmesi gerekmektedir. Bu işlemler sırasıyla küçük bir örnek ile birlikte 

açıklanmıştır.  

 

2.1.1. Doküman ön işleme 

 

Veri ön işlemede başlangıç dokümanının eğitim ve sınıflandırma süreçlerine 

hazırlanması sağlanır. Veri ön işleme veri üzerinde bulunabilen problemleri çözmek, 

verinin doğal yapısını öğrenerek daha anlamlı ve kaliteli analiz yapabilmek ve 

veriden daha anlamlı bilgi üretebilmek gibi amaçlar için yapılır [17]. Doküman ön 

işleme adımlarından sonra metin bir diziye aktarılır. Veri ön işleme adımları Şekil 

2.2’de gösterilmiştir. 

 

 
Şekil 2.2. Veri ön işleme adımları 

 

Dönüştürme: İnternette dokümanlar genellikle HTML (Hyper Text Markup 

Language) ve XML (Extensible Markup Language) gibi çeşitli tiplerde 

tutulduğundan, bunları düz metin haline dönüştürmek gerekmektedir. Bu adım 

HTML gibi formatlarla oluşturulmuş metinlerin etiketlerden kurtulması için gerekir. 

 

Tarama ve işaretleme: Bu adım, metin içindeki terimleri ayıklamak için yapılır. 

İşaretlemede metin, simgeler ya da noktalama işaretleri ile kelime ya da ifadelere 

ayrılır [35]. Büyük / küçük harf duyarlılığını ortadan kaldırmak için metnin tamamı 

küçük harfe çevrilir. 
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Kök bulma: Aynı kökten gelen farklı ek almış kelimelerin doküman içerisindeki 

kelime sıklıklarına bakılırken aynı kelime olarak algılanması için köklerinin 

bulunması gerekmektedir.  

 

Durak kelimelerin çıkarılması: Metin içerisinde çok sık geçen fakat sınıflandırmada 

bir anlam ifade etmeyen edat, bağlaç ve zamir gibi kelimelerin metinden çıkartılması 

gerekir. Bu kelimeler ayıklamada kullanılmak üzere bir tabloda ya da dosyada 

tutulabilir. 

 

Örnek uygulamada eğitim kümesi olması istenen 3 tanesi e-ticaret sitesi sınıfından, 

diğer 3 tanesi ise e-ticaret sitesi olmayan siteler sınıfından olacak şekilde 6 internet 

sitesi seçilmiştir: 

 www.gittigidiyor.com  (Doküman 1) (e-ticaret sitesi), 

 www.hepsiburada.com  (Doküman 2) (e-ticaret sitesi), 

 www.sahibinden.com  (Doküman 3) (e-ticaret sitesi), 

 www.berkehan.com  (Doküman 4) (e-ticaret sitesi değil), 

 www.btattoos.com  (Doküman 5) (e-ticaret sitesi değil), 

 www.mafm.boun.edu.tr (Doküman 6) (e-ticaret sitesi değil). 

 

E-ticaret sitesi olup olmadığı sorgulanmak istenen site olarak ise 

“www.herkesemobilya.com” adresi seçilmiştir. Bu sitelerin içerikleri alınmış ve 

öncelikle HTML etiketlerinden temizlenmiştir. Ardından metindeki simge ve 

noktalama işaretleri çıkarılmıştır. Metin kelimelere ayrılarak küçük harfe 

çevrilmiştir. Az boyutlu bir örnek çalışma yapıldığı için durak kelimelerin 

çıkarılması ve kök bulma adımları göz kontrolü ile yapılmıştır. Bu tezdeki asıl 

uygulamalarda ise bu işlemi otomatik olarak yapan Zemberek Projesinin Java 

kütüphanesi kullanılmıştır.  

 

 

 

http://www.gittigidiyor.com/
http://www.hepsiburada.com/
http://www.sahibinden.com/
http://www.berkehan.com/
http://www.btattoos.com/
http://www.mafm.boun.edu.tr/
http://www.herkesemobilya.com/
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2.1.2. Anahtar kelime sözlüğünün oluşturulması 

 

Dokümanlar arasında kıyaslama yapabilmek için anahtar kelimelerden oluşan bir 

sözlüğe ihtiyaç duyulmaktadır. Bu adımda e-ticaret sınıfı için anahtar kelimeler 

belirlenerek anahtar kelime sözlüğü oluşturulmuştur. Anahtar kelime sözlüğü iki 

şekilde oluşturulabilir. Birinci seçenek belirli kelimelerin seçilmesidir [12]. Burada 

dikkat edilmesi gereken, anahtar kelimelerin sınıflara özel olarak, kendisini diğer 

sınıflardan ayıracak şekilde seçilmeye çalışılmasıdır. Anahtar kelimeler o konunun 

uzmanları ile görüşülerek belirlenirse nispeten daha sağlıklı sonuçlar elde edilebilir. 

İkinci seçenek ise metinde geçen tüm kelimelerin seçilmesidir [18]. 

 

İki yöntemde de kelimeler çalışmanın en başında statik olarak seçilmekte ve anahtar 

kelimelerin seçimi kullanıcıya bağlı olmaktadır. Farklı kullanıcıların aynı çalışmayı 

yaptığı bir durumda kullanıcıya bağlı seçimden dolayı aynı verilerle çok farklı 

sonuçlara ulaşılabilmektedir. Öte yandan kelimeleri dinamik olarak seçmek 

kullanıcının yanlış / eksik kelime seçmesini ve metinde yer alan tüm kelimeleri 

hesaba katarak çok boyutlu bir uzayda çalışmayı engellemektedir.  

 

Bu tezde gerçekleştirilen iki çalışmadan birisinde eğitim kümesini oluştururken 

anahtar kelime sözlüğündeki kelimeler statik olarak seçilmiş, diğerinde ise dinamik 

olarak seçilmesi amacıyla farklı bir yöntem gerçekleştirilmiştir. Örnek uygulamada 

alışveriş sitelerinde ortak olarak yer aldığı düşünülen 7 kelime ele alındı. Anahtar 

kelime sözlüğünü oluşturan bu kelimeler şunlardır:  

 uygun (Kelime 1),  

 indirim  (Kelime 2), 

 ürün  (Kelime 3), 

 sepet (Kelime 4),  

 stok (Kelime 5), 

 kampanya (Kelime 6) ve 

 alışveriş (Kelime 7). 
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2.1.3. Vektör uzay modelinin oluşturulması 

 

Vektör uzay modeli bilgi çıkarımı, bilgi filtreleme, indeksleme gibi alanlarda 

kullanılan matematiksel bir modeldir ve doğal dil belgelerinin çok boyutlu uzayda 

özel bir anlamını simgelemektedir [12]. Metinleri vektörlerle ifade edebilmek için 

öncelikle uzay eksenlerinin belirlenmesi gerekir. Uzay eksenleri, sınıflandırmada o 

sınıfın belirleyici kelimelerinden (anahtar kelimeler) oluşur.  

 

Dokümanlar Şekil 2.3’te [12] gösterildiği gibi kelimelerin vektörleri olarak ifade 

edilir (
iD :eğitim dokümanları, Q :sorgu dokümanı). Eksenler kelimeleri (

iw ) ifade 

etmektedirler [12]. 

 

 
Şekil 2.3. Vektör uzay modeli 

 

Vektör uzay modelinde kelimeler ve dokümanlar i  - j  boyutlu bir uzayda gösterilir. 

Bu şekilde her doküman bir vektör olarak gösterilebilir. i ’nin değeri, incelenen 

kelime sayısıdır. j ’nin değeri ise incelenen doküman sayısıdır. Her bir boyut bir 

kelimeye karşılık gelmektedir. Örnek bir doküman - kelime çizelgesi Çizelge 2.1’de 

gösterilmiştir. 

 

 

 



 11 

Çizelge 2.1. Örnek doküman - kelime çizelgesi 

 Kelime 1 Kelime 2 Kelime 3 Kelime i 

Doküman 1 Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı 

Doküman 2 Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı 

Doküman 3 Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı 

Doküman j Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı Kelime Sıklığı 

 

Doküman – kelime çizelgesi oluşturulurken terim sıklığı ve kelimenin dokümanda 

geçip geçmediği bilgisi dikkate alınır. 

 

Örnek uygulamada vektör uzay modeli -7 kelime olduğu için- 7 boyutludur. 

Doküman 1 (D1), Doküman 2 (D2) ve Doküman 3 (D3) olumlu sınıfta yer alırken, 

Doküman 4 (D4), Doküman 5 (D5) ve Doküman 6 (D6) olumsuz sınıfta yer 

almaktadır. Bu dokümanlar ile Sorgu Dokümanına (q) ait terim sıklığı doküman-

kelime çizelgesi Çizelge 2.2’de gösterilmiştir. Çizelge 2.3’te ise doküman-kelime 

çizelgesi ikili olarak verilmiştir. 

 

Çizelge 2.2. Örnek uygulama terim sıklığı doküman - kelime çizelgesi 

 

Kelime 1 Kelime 2 Kelime 3 Kelime 4 Kelime 5 Kelime 6 Kelime 7 

uygun indirim ürün sepet stok kampanya alışveriş 

Doküman 1 6 0 18 18 18 9 5 

Doküman 2 8 11 21 21 21 11 2 

Doküman 3 3 0 14 14 14 7 3 

Doküman 4 1 0 0 0 1 0 0 

Doküman 5 2 0 0 0 1 0 0 

Doküman 6 2 1 0 0 0 0 0 

Sorgu Dokümanı 7 5 12 12 12 0 1 

 

 

 

 

Kelime 
Doküman 

Doküman 

Kelime 
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Çizelge 2.3. Örnek uygulama ikili doküman - kelime çizelgesi 

 

Kelime 1 Kelime 2 Kelime 3 Kelime 4 Kelime 5 Kelime 6 Kelime 7 

uygun indirim ürün sepet stok kampanya alışveriş 

Doküman 1 1 0 1 1 1 1 1 

Doküman 2 1 1 1 1 1 1 1 

Doküman 3 1 0 1 1 1 1 1 

Doküman 4 1 0 0 0 1 0 0 

Doküman 5 1 0 0 0 1 0 0 

Doküman 6 1 1 0 0 0 0 0 

Sorgu Dokümanı 1 1 1 1 1 0 1 

 

Vektör uzay modelinin oluşturulmasında dokümanlardaki her bir kelimenin 

ağırlıklandırma önemlidir. Vektör uzay modeli ağırlıklandırma sonucu oluşturulur.  

 

2.1.4. Vektör ağırlıklandırma 

 

Vektörlerin ağırlıklandırılması sınıflandırmanın başarısını etkilemektedir. 

Ağırlıklandırmada terim sıklığı (TF), ters doküman sıklığı (IDF), terim sıklığı - ters 

doküman sıklığı (TF-IDF), terim ayrıştırma değeri, olasılıksal terim ağırlıklandırma, 

tek terim doğruluğu, genetik algoritmalar gibi teknikler kullanılmaktadır. Bunlardan 

yaygın olarak kullanılan [11-13, 36] üç tanesi şu şekilde açıklanmıştır: 

 

TF: Bu yöntemde metinde daha sık geçen kelimelerin, diğerlerine göre daha önemli 

olduğu düşünülür. TF ağırlıklandırma yönteminin hesaplanışı Eş. 2.1’dedir [11]. 

 

|| i

ij

ij
d

n
TF                      (2.1) 

id    : i. doküman 

ijn    : 
id  dokümanında jw  kelimesinin geçme sayısı 

ijTF  : terim sıklığı 

Kelime 

Doküman 
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IDF: Bu yöntemde metinde daha az sayıda geçen kelimelerin ayırt edici özelliğinin 

diğerlerine göre daha fazla olduğu düşünülür. IDF ağırlıklandırma yönteminin 

hesaplanışı Eş. 2.2’de verilmiştir [12]. 

 

j

j
n

n
IDF log                                                                                                             (2.2) 

jn
    

: jw  kelimesinin geçtiği doküman sayısı (doküman sıklığı) 

n      : dokümanlar kümesindeki doküman sayısı 

jIDF : jw kelimesinin devrik doküman sıklığı  

 

TF-IDF: Bu yöntemde bir dokümanda bulunan ancak diğer dokümanlarda daha az 

görülen bir terimin ağırlığının daha fazla olduğu düşünülür. TF-IDF ağırlıklandırma 

yönteminin hesaplanışı Eş. 2.3’te verilmiştir [12]. 

 

jijij xIDFTFx                                                                                      (2.3) 

ijx : jw  kelimesinin 
id  dokümanındaki TF-IDF ağırlığı 

 

2.1.5. Dokümanlar arası benzerlik 

 

Dokümanlar arasındaki ilişki bulunmak istendiğinde, her bir eğitim vektörü ile sorgu 

vektörü arasındaki açının kosinüs değeri hesaplanır ve sıralanır. İki belge arasındaki 

benzerlik şu şekilde ifade edilir: Rdds )',( . İki vektör arasındaki açının kosinüsü 

Eş. 2.4’te verilmiştir [36].  

 

||||||||/),cos( 212121 dddddd                                                             (2.4) 

21 dd   : 
id  dokümanlarının uzunlukları çarpımı

 |||| id : 
id dokümanının uzunluğu
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2.1.6. Sonuçların değerlendirilmesi 

 

Eğitim dokümanlarının w  ve sorgu dokümanının ( q ) vektör uzay modeli bulunur. 

Kullanıcı sorgusunun, her bir eğitim dokümanıyla olan benzerliği hesaplanır. Tüm 

dokümanlar vektörel olarak Eş. 2.5’teki gibi temsil edilir [12]. Sorgu dokümanı ile 

diğer dokümanlar arasındaki kosinüs benzerliği Eş. 2.6 ve 2.7’deki verilmiştir [36].  

 

                                                                                                              (2.5) 

         : terimin doküman içerisindeki ağırlığı 

         : eğitim dokümanı vektörü  

 
                                                                                                                                 (2.6) 

 

                                                                                                                                 (2.7) 

 

 

         : terimin doküman içerisindeki ağırlığı 

         : eğitim dokümanı vektörü  

         : sınıfının bulunması istenen vektör 

 

Görülebileceği gibi (Bkz. Eş. 2.6 ve 2.7), eğer iki dokümanın hiç bir ortak kelimesi 

yoksa sonuç değeri 0 olur (                     ). Öte yandan iki dokümanın tüm kelimeleri 

ortaksa (iki dokümanda da anahtar kelimelerin tamamı geçiyor ise) sonuç değeri 1 

olur (                    ). İşlem sonucunda çıkan değerler 0 ile 1 arasında olur ve yüksek 

olan değerler aranır [19]. Benzerlik oranları karşılaştırılır. En büyük benzerlik oranı 

dikkate alınarak sorgu vektörü ilgili sınıfa atanır. Örnek uygulama ile ilgili sonuçlara 

her bir algoritma içinde ayrı ayrı yer verilmiştir. 

 

 

 

 






j

jq

j

ji

j

jqji

i

i
i

ww

ww

qd

qd
qdsim

2

,

2

,

),, *(

||||

*
),(

cos),( qdsim i

),,......,( 21 ijiii wdwdwdd 

ijw

id

0),( qdsim i

1),( qdsim i

q

ijw

id
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2.2. Metin Sınıflandırma Algoritmaları 

 

Bu bölümde, yaygın olarak kullanılan [10, 13, 32] mesafeye dayalı sınıflandırma 

yöntemlerinden k-NN algoritması ve istatistiğe dayalı sınıflandırma yöntemlerinden 

Naïve Bayes algoritmasına değinilmiştir. 

 

2.2.1. k-NN algoritması 

 

k-NN algoritması içinde farklı sınıftan elemanların bulunduğu bir gruptan 

sorgulanmak istenilen dokümanın sınıfına benzeyen sınıfları bulur [20]. En yakın 

komşu araması, uzaklık bakımından kendisine en yakın olanı noktayı/noktaları 

bulmaya yarar. Aynı zamanda “benzerlik araması” ya da “en yakın nokta araması” 

olarak bilinir [37]. k-NN sınıflandırması sınıflandırmada yaygın olarak kullanılan 

denetimli makine öğrenimi tekniklerindendir. Yeni bir dokümanı sınıflandırmak için, 

eğitim kümesinde onun “komşu”su olarak adlandırılan dokümanlar kontrol edilir. Bu 

karşılaştırma yeni doküman ile her bir doküman arasındaki uzaklığa göre yapılır. 

Karşılaştırma sonucunda yeni doküman kendisine en yakın olan k sayıdaki (önceden 

eğitilmiş) dokümandan sınıfça çoğunlukta olanın sınıfına atanır. k sayısı dikkate 

alınacak en yakın komşu sayısını belirtir [19].  

 

W uzayında S sayıdaki noktanın q dokümanı için sorgulandığı bir durumda S ile q 

arasındaki en yakın uzaklık bulunmaya çalışılır [37]. Benzerlik karşılaştırması için 

farklı yöntemler kullanılmaktadır. Bunlardan birisi, iki dokümanda da geçen ortak 

kelimelerin sayısıdır. İkinci ve yaygın olarak kullanılan yöntem ise iki nokta 

arasındaki açının kosinüs değerini bulmaktır [20].  

 

k-NN algoritmasının avantajları şunlardır; uygulanabilirliği basittir, gürültülü eğitim 

dokümanlarına karşı dirençlidir ve eğitim sayısının fazla olduğu durumda etkilidir. k-

NN algoritmasının dezavantajları şunlardır; sayısı önceden net olarak belirlenemeyen 

k parametreye ihtiyaç duyar ve uygulanması zaman gerektirmektedir.  
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Tüm eğitim dokümanları ve sınıfının bulunması istenen sorgu dokümanı vektörel 

olarak ifade edilirler. k-NN algoritmasında sorgu dokümanı ile diğer dokümanlar 

arasındaki kosinüs benzerliği hesaplanır (Bkz. Eş. 2.6 ve 2.7) [36]. Eğer iki 

dokümanın hiç ortak kelimesi yoksa sonuç değeri 0 (                      ), tüm kelimeleri 

ortaksa sonuç değeri 1 olur (                       ) [19].  

 

Benzerlik hesaplamalarından sonra sınıfça üstün sayıda olan sınıfa atama 

yapılacağından bahsedilmişti. Eğer komşu olan iki sınıfın da eleman sayısı eşitse, bu 

durumda iki seçenek uygulanabilir. Birincisi, doküman her iki sınıfa da atanabilir. 

İkincisi ise k-NN algoritması için ağırlıklandırma yöntemleri kullanılabilir.   k-NN 

algoritması terim ağırlıklandırmada kullanılan yöntemlerden bazıları şunlardır [11]:  

1. İkili Ağırlıklandırma, 

2. TF Ağırlıklandırma (Term Frequency - Terim Sıklığı) , 

3. TF-IDF Ağırlıklandırma (Term Frequency – Inverse Document Frequency). 

 

k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yöntemi 

 

İkili yöntemde vektörlerin ağırlıkları dokümanda bulunma veya bulunmamasına göre 

belirlenir. Yani kelimenin o dokümanda 3 kere bulunması ağırlığını 

değiştirmeyecektir. Kelimenin dokümanda olması 1, olmaması 0 ile ifade 

edilmektedir. Sözlükteki her bir kelimenin dokümanda geçip geçmediği kontrol 

edilir, 0 ya da 1 olarak ağırlıklandırılır. Bu şekilde eğitim dokümanlarını (internet 

sitelerini) kullanarak ikili ağırlıklandırma yöntemi ile kelimelerin dokümanda geçip 

geçmediğine göre vektörler oluşturulur.  

 

Her bir eğitim vektörünün sorgu vektörüne olan uzaklığı hesaplanır. Ardından 

benzerlik oranları bulunur (Bkz. Eş. 2.7). Ardından bunlardan en yüksek değere 

sahip k tane en yakın olan dokümandan sınıf sayısı çoğunlukta olana sorgu 

dokümanının ataması yapılır. Örnek uygulama ile ilgili olarak doküman ön işleme 

aşamasında eğitim vektörleri ve sorgu vektörünü ağırlıklandırılmıştı (Bkz. Çizelge22.3).  

 

0),( qdsim i

1),( qdsim i
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İkili olarak ifade edilen her eğitim vektörünün sorgu vektörüne (q) olan uzaklığı 

hesaplanarak Çizelge 2.4’te verilmiştir. Eş. 2.7’nin uygulanması için gereken diğer 

işlemler Çizelge 2.5’te verilmiştir.  

 

Çizelge 2.4. Örnek uygulama eğitim vektörlerinin sorgu vektörüne uzaklığı (İkili) 

 
1 2 3 4 5 6 7   

D1 * q 1 0 1 1 1 0 1 5 

D2 * q 1 1 1 1 1 0 1 6 

D3 * q 1 0 1 1 1 0 1 5 

D4 * q 1 0 0 0 1 0 0 2 

D5 * q 1 0 0 0 1 0 0 2 

D6 * q 1 1 0 0 0 0 0 2 

 

Çizelge 2.5. Örnek uygulama diğer işlemler (İkili) 
 

1 2 3 4 5 6 7 

 

 

D1^2 1 0 1 1 1 1 1 6 2,4495 

D2^2 1 1 1 1 1 1 1 7 2,6458 

D3^2 1 0 1 1 1 1 1 6 2,4495 

D4^2 1 0 0 0 1 0 0 2 1,4142 

D5^2 1 0 0 0 1 0 0 2 1, 4142 

D6^2 1 1 0 0 0 0 0 2 1, 4142 

q^2 1 1 1 1 1 0 1 6 2,4495 

 

Dokümanlar arasındaki benzerlik ilişkisini gösteren benzerlik hesaplamasının (Bkz. 

Eş. 2.7) sonucu Çizelge 2.6’da verilmiştir. Benzerlik oranının 1’e yakın olması, iki 

dokümanın aynı sınıfta olması anlamına gelmektedir. k-NN algoritması için gereken 

k parametresinin seçilmesinin gerekmektedir. k = 2 varsayımında bulunarak, oranı 

1’e en yakın olan 2 değerin ait olduğu sınıflar, sorgu dokümanının komşuları 

demektir. Yani D1 ve D2 (ya da D2 ve D3) en yüksek değere sahip oldukları için 

sorgu dokümanının komşularıdırlar. Bu iki komşunun ait olduğu sınıf “olumlu” sınıf 

olduğundan, q vektörü de bu sınıfa aittir. Bu durumda “www.herkesemobilya.com” 

sitesi bir e-ticaret sitesidir. 
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Çizelge 2.6. Örnek uygulama benzerlik ilişkileri (İkili) 

sim(Di,q) Olasılık 

sim(D1,q) = 0,8333 

sim(D2,q) = 0,9258 

sim(D3,q) = 0,8333 

sim(D4,q) = 0,5774 

sim(D5,q) = 0,5774 

sim(D6,q) = 0,5774 

 

k-NN algoritması TF ağırlıklıklandırma yöntemi  

 

TF yöntemde vektörlerin ağırlıkları dokümanda bulunma sayısına göre belirlenir. 

Sözlükteki her bir kelimenin dokümanda kaçar kez geçtiği kontrol edilerek vektörler 

ağırlıklandırılır. 

 

Daha sonra her bir eğitim vektörünün sorgu vektörüne olan uzaklığı hesaplanır. 

Ardından benzerlik oranları bulunur (Bkz. Eş. 2.7). Ardından bunlardan en yüksek 

değere sahip k tane en yakın olan dokümandan sınıf sayısı çoğunlukta olana sorgu 

dokümanının ataması yapılır.  

 

Örnek uygulama ile ilgili olarak doküman ön işleme aşamasında eğitim vektörleri ve 

sorgu vektörünü ağırlıklandırılmıştı (Bkz. Çizelge 2.2). Bu algoritmanın bir önceki 

algoritmadan tek farkı, ağırlıklandırmanın ikili yerine terim sıklığı dikkate alınarak 

yapılmış olmasıdır. Her bir eğitim vektörünün sorgu vektörüne (q) olan uzaklığı 

Çizelge 2.7’de hesaplanmıştır. Eş. 2.7’nin uygulanması için gereken diğer işlemler 

Çizelge 2.8’de verilmiştir. 
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Çizelge 2.7. Örnek uygulama eğitim vektörlerinin sorgu vektörüne uzaklığı (TF) 
 

1 2 3 4 5 6 7 

 

D1 * q 42 0 216 216 216 0 5 695 

D2 * q 56 55 252 252 252 0 2 869 

D3 * q 21 0 168 168 168 0 3 528 

D4 * q 7 0 0 0 12 0 0 19 

D5 * q 14 0 0 0 12 0 0 26 

D6 * q 14 5 0 0 0 0 0 19 

 

Çizelge 2.8. Örnek uygulama diğer işlemler (TF) 
 

1 2 3 4 5 6 7 
  

D1^2 36 0 324 324 324 81 25 1114 33,3766 

D2^2 64 121 441 441 441 121 4 1633 40,4104 

D3^2 9 0 196 196 196 49 9 655 25,5930 

D4^2 1 0 0 0 1 0 0 2 1,4142 

D5^2 4 0 0 0 1 0 0 5 2,2361 

D6^2 4 1 0 0 0 0 0 5 2,2361 

q^2 49 25 144 144 144 0 1 507 22,5167 

 

Dokümanlar arasındaki benzerlik ilişkisini gösteren benzerlik hesaplamasının (Bkz. 

Eş. 2.7) sonucu Çizelge 2.9’da verilmiştir. Yine k = 2 varsayımında bulunarak, oranı 

1’e en yakın olan 2 değerin ait olduğu sınıflar, sorgu dokümanının komşuları 

demektir. Yani D1 ve D2 en yüksek değere sahip oldukları için q dokümanının 

komşularıdırlar. Bu iki komşunun ait olduğu sınıf “olumlu” sınıf olduğundan, q 

vektörü de bu sınıfa aittir. Bu durumda “www.herkesemobilya.com” sitesi bir e-

ticaret sitesidir. 
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Çizelge 2.9. Örnek uygulama benzerlik ilişkileri (TF) 

sim(Di,q) Olasılık 

sim(D1,q) = 0,92478 

sim(D2,q) = 0,9550 

sim(D3,q) = 0,9162 

sim(D4,q) = 0,5967 

sim(D5,q) = 0,51640 

sim(D6,q) = 0,3774 

 

k-NN – TF-IDF ağırlıklandırma yöntemi 

 

TF-IDF ağırlıklandırmasında her bir dokümandaki kelimelerin sıklığı rol 

oynamaktadır. Böylece dokümanda daha fazla görülen kelimeler varsa (terim sıklığı 

yüksek) o doküman için daha değerli olduğu anlaşılır. Ayrıca IDF tüm dokümanlarda 

seyrek görülen kelimeler ile ilgili bir ölçü verir. Bu değer tüm eğitim 

dokümanlarından hesaplanır. Bu yüzden eğer bir kelime dokümanlarda sık geçiyorsa 

doküman için belirleyici olmadığı düşünülebilir (durak kelimeler). Eğer kelime 

dokümanlarda çok sık geçmiyorsa o kelimenin o doküman için belirleyici özelliği 

vardır denebilir. TF-IDF genel olarak sorgu vektörü ile eğitim dokümanı vektörü 

arasındaki benzerlik oranını bulmak için kullanılır. TF-IDF fonksiyonunun çeşitli 

versiyonları mevcuttur [21]. Bu algoritmanın uygulanması sözlükteki her bir kelime 

için Eş. 2.8, 2.9’daki formüller uygulanarak vektörler ağırlıklandırılır. 

 

                                                     (2.8) 

 

                                                                (2.9) 

 

        : Dokümanda bulunan kelimenin dokümandaki görülme sıklığı  

        : Toplam doküman sayısı  

        : Doküman sıklığı (Kaç eğitim dokümanında ilgili kelime geçmiş)  
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Daha sonra her bir eğitim vektörünün sorgu vektörüne olan uzaklığı hesaplanır. 

Benzerlik oranları bulunur (Bkz. Eş. 2.7). Ardından bunlardan en yüksek değere 

sahip k tane en yakın olan dokümandan sınıf sayısı çoğunlukta olana sorgu 

dokümanının ataması yapılır.  

 

Örnek uygulama ile ilgili olarak doküman ön işleme aşamasında eğitim vektörleri ve 

sorgu vektörünü ağırlıklandırılmıştı (Bkz. Çizelge 2.2). IDF değerlerinin hesaplanışı 

Çizelge 2.10’da gösterilmiştir. Eş. 2.8 yardımı ile TF-IDF değerleri Çizelge 2.11’de 

hesaplanmıştır. 

 

Çizelge 2.10. Örnek uygulama IDF Değerleri 

 

1 2 3 4 5 6 7 

D 6 

dft 6 2 3 3 4 4 3 

IDF=log(D/dft) 0 0,4771 0,3010 0,3010 0,1760 0,1760 0,3010 

 

Çizelge 2.11. Örnek uygulama TF-IDF değerleri 

 

1 2 3 4 5 6 7 

TF1 * IDF 0 0 5,4185 5,4185 3,1696 1,5848 1,5056 

TF2 * IDF 0 5,2483 6,3216 6,3216 3,6979 1,9370 0,6021 

TF3 * IDF 0 0 4,2144 4,2144 2,4653 1,2326 0,9031 

TF4 * IDF 0 0 0 0 0,1761 0 0 

TF5 * IDF 0 0 0 0 0,1761 0 0 

TF6 * IDF 0 0,4771 0 0 0 0 0 

TFS * IDF 0 2,3856 3,6124 3,6124 2,1131 0 0,3010 

 

Eğitim vektörlerinin sorgu vektörüne olan uzaklığı Çizelge 2.12’de hesaplanmıştır. 

Eş. 2.7’nin uygulanması için gereken diğer işlemler Çizelge 2.13’te verilmiştir. 
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Çizelge 2.12. Örnek - eğitim vektörlerinin sorgu vektörüne uzaklığı (TF-IDF) 
 

1 2 3 4 5 6 7 
 

D1 * q 0 0 19,5700 19,5700 6,6980 0 0,4530 46,2983 

D2 * q 0 12,5200 22,8400 22,8400 7,8140 0 0,1810 66,1878 

D3 * q 0 0 15,2200 15,2200 5,2090 0 0,2720 35,9292 

D4 * q 0 0 0 0 0,3720 0 0 0,3721 

D5 * q 0 0 0 0 0,3720 0 0 0,3721 

D6 * q 0 1,1380 0 0 0 0 0 1,1382 

 

Çizelge 2.13. Örnek uygulama diğer işlemler (TF-IDF) 

 

1 2 3 4 5 6 7 
 

 
D1^2 0 0 383,1000 383,1000 44,8600 0 0,2050 811,3260 28,4800 

D2^2 0 156,8000 521,5000 521,5000 61,0600 0 0,0330 1260,8201 35,5100 

D3^2 0 0 231,8000 231,8000 27,1400 0 0,0740 490,7519 22,1500 

D4^2 0 0 0 0 0,1380 0 0 0,1385 0,3720 

D5^2 0 0 0 0 0,1380 0 0 0,1385 0,3720 

D6^2 0 1,2960 0 0 0 0 0 1,2956 1,1380 

q^2 0 1,1380 1,0870 1,0870 0,3720 0 0,0910 3,7758 1,0670 

 

Dokümanlar arasındaki benzerlik ilişkisini gösteren benzerlik hesaplamasının (Bkz. 

Eş. 2.7) sonucu Çizelge 2.14’te verilmiştir. Yine k = 2 varsayımında bulunarak, oranı 

1’e en yakın olan 2 değerin ait olduğu sınıflar, sorgu dokümanının komşuları 

demektir. Yani D1 ve D2 en yüksek değere sahip oldukları için q dokümanının 

komşularıdırlar. Bu iki komşunun ait olduğu sınıf “olumlu” sınıf olduğundan, q 

vektörü de bu sınıfa aittir. Bu durumda “www.herkesemobilya.com” sitesi bir e-

ticaret sitesidir. 
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Çizelge 2.14. Örnek uygulama benzerlik ilişkileri (TF-IDF) 

sim(Di,q) Olasılık 

sim(D1,q) = 0,4687 

sim(D2,q) = 0,5376 

sim(D3,q) = 0,4678 

sim(D4,q) = 0,2884 

sim(D5,q) = 0,2884 

sim(D6,q) = 0,2884 

 

2.2.2. Naïve Bayes algoritması 

 

Naïve (saf) Bayes Algoritması istatistiğe dayalı, Bayes Sınıflandırma 

Algoritmalarından birisidir. Olasılık tabanlıdır. Bu algoritmaya göre kelimeler 

sınıftan bağımsızdır [38]. Uygulanabilirliği kolay bir algoritma olup performans 

bakımından da başarılıdır. Naïve Bayes sınıflandırıcısı için ikili (Multi-variate) ve TF 

(Multinominal) ağırlıklandırma modeli olmak üzere 2 model mevcuttur [22]. 

 

Naïve Bayes algoritması ikili ağırlıklandırma (Multi-variate model) 

 

Bu algoritma ile dokümanlarda kelimelerin olup olmamasına bakılarak 

ağırlıklandırma yapılır. İkili ağırlıklandırma metodu kullanılarak dokümanların 

ağırlıkları bulunur. Doküman 1’ler ve 0’lardan oluşacak şekilde ifade edilir. İki 

olasılıklı durumlarda ikili sınıflandırma kullanılabilir. Örneğin; e-ticaret sitesi olan 

siteler sınıfı ve e-ticaret sitesi olmayan siteler sınıfı. 

 

Sonuçta sözlük boyutu kadar 1’ler ve 0’lardan oluşan vektörler elde edilir. Bu 

vektörün herhangi bir sınıfta olma olasılığını hesaplamak için kullanılır.    vektörünün 

__ sınıfında olma olasılığının hesaplanışı Eş. 2.10, 2.11 ve 2.12’de gösterilmiştir. 
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                                                                                    (2.11) 

 

                                                                                              (2.12) 

 

        : sözlükteki kelime sayısı 

        :      sınıfında bulunan ve        kelimesini içeren eğitim dokümanı sayısı  

        :      sınıfında bulunan eğitim dokümanı sayısı  

        : Kelimenin ağırlığı (1 ya da 0) 

 

Sorgu dokümanı M(C) değeri en büyük olan sınıfa atanır. Örnek uygulama için 

olumlu ve olumsuz dokümanlarda geçen kelimeleri kendi içlerinde toplanarak hangi 

kelimenin hangi sınıfta (ikili olarak) kaç kez geçtiği Çizelge 2.15’te bulunmuştur. 

Olumlu ve olumsuz sınıf sayısı Çizelge 2.16’da verilmiştir. Eş. 2.10’un uygulanması 

için gereken diğer bilgiler Çizelge 2.17’de, sonuçları ise Çizelge 2.18’de verilmiştir. 

 

Çizelge 2.15. Örnek uygulama kelimenin her sınıftaki ikili sıklığı 

 

1 2 3 4 5 6 7 

D_olumlu 3 1 3 3 3 3 3 

D_olumsuz 3 1 0 0 2 0 0 

 

Çizelge 2.16. Örnek uygulama olumlu ve olumsuz sınıf sayısı 

Sınıf Sayı 

cj_olumlu 3 

cj_olumsuz 3 

 

Çizelge 2.17. Örnek uygulama Naïve Bayes ikili diğer işlemler 

 

1 2 3 4 5 6 7 

Olumlu 0,8 0,4 0,8 0,8 0,8 0,8 0,8 

Olumsuz 0,8 0,4 0,2 0,2 0,6 0,2 0,2 
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Çizelge 2.18. Örnek uygulama Naïve Bayes ikili sonuç 

 

1 2 3 4 5 6 7 Sonuç 

M(Olumlu) 0,8 0,4 0,8 0,8 0,8 0,2 0,8 0,02621 

M(Olumsuz) 0,8 0,4 0,2 0,2 0,6 0,8 0,2 0,0012 

 

En büyük M(C) değeri olumlu sınıfa ait olduğundan, sorgu dokümanı olumlu sınıfa 

atanır. Bu durumda “www.herkesemobilya.com” sitesi bir e-ticaret sitesidir. 

 

Naïve Bayes algoritması TF ağırlıklandırma (Multinominal model) 

 

Doküman içindeki kelimelerin tekrar sayılarını dikkate alınır. Bu algoritmadaki 

varsayım, her bir kelimenin tekrar etme sayısının diğer kelimelerin tekrar etme 

sayılarından bağımsız olmasıdır [23]. Sonuçta sözlük boyutu kadar, kelimelerin 

tekrar sayılarından oluşan vektörler elde edilir.    vektörünün_  sınıfında olma 

olasılığı Eş. 2.13, 2.14 ve 2.15’te gösterilmiştir. 

 

                                      (2.13) 

 

                   (2.14) 

 

                                     (2.15) 

 

         : sınıf sayısı  

         : j sınıfındaki dokümanlar içinde t kelimesinin görülme sıklığı  

         : j sınıfındaki toplam kelime sayısı  

         : sınıf olasılığı  

         : kelime sıklığı  

         : sözlükteki kelime sayısı  

 

Sorgu dokümanı M(C) değeri en büyük olan sınıfa atanır. Örnek uygulama için 

olumlu ve olumsuz dokümanlarda geçen kelimeler kendi içlerinde toplanarak hangi 
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kelimenin hangi sınıfta kaç kez geçtiği bilgisi bulunarak Çizelge 2.19’da 

gösterilmiştir. Sınıf sayısı ve sözlükteki kelime sayısı ise Çizelge 2.20’de verilmiştir. 

Eş. 2.15’in uygulanması için gereken diğer işlemler Çizelge 2.21’de, Eş. 2.15’in 

uygulanmasıyla elde edilen sonuçlar ise Çizelge 2.22’de verilmiştir. 

 

Çizelge 2.19. Örnek uygulama kelimelerin her sınıftaki TF sıklığı 

 

1 2 3 4 5 6 7 Toplam 

D_olumlu 17 11 53 53 53 27 10 224 

D_olumsuz 5 1 0 0 2 0 0 8 

 

Çizelge 2.20. Örnek uygulama sınıf ve sözlükteki kelime sayısı 

Hesaplama Değerler 

P(|d|) 0,5 

|d|! 2 

|V| 7 

 

Çizelge 2.21. Örnek uygulama Naïve Bayes TF diğer işlemler 
 

1 2 3 4 5 6 7 Çarpım 

D_olumlu 3E-12 3E-09 6E-17 6E-17 6E-17 1 0,048 8,9E-71 

D_olumsuz 3E-07 4E-07 2E-23 2E-23 9E-18 1 0,067 1,7E-77 

 

Çizelge 2.22. Örnek uygulama Naïve Bayes TF sonuç 

Sınıflar Sonuç 

M(Olumlu) 8,9E-71 

M(Olumsuz) 1,7E-77 

 

En büyük M(C) değeri olumlu sınıfa ait olduğundan, sorgu dokümanı olumlu sınıfa 

atanır. Bu durumda “www.herkesemobilya.com” sitesi bir e-ticaret sitesidir. 
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2.3. Metin Sınıflandırma Aracı WEKA 

 

WEKA (Waikato Environment for Knowledge Analysis) veri madenciliği ve metin 

madenciliğinde kullanılan ücretsiz bir programdır. WEKA makine öğrenimi 

amacıyla Waikato Üniversitesinde Java programlama dili ile geliştirilmiştir.  

 

WEKA, geliştirilen ara yüz aracılığıyla kullanılabildiği gibi Java kütüphaneleri 

kullanılarak geliştirilen yeni programların içerisinde de kolaylıkla 

kullanılabilmektedir [39]. Bu şekilde platformdan bağımsız olarak çalışabilmektedir. 

WEKA bünyesinde 49 doküman ön işleme aracı, 76 sınıflandırma/regresyon 

algoritması ve 8 kümeleme algoritması barındırmaktadır. 

 

WEKA’da “Attribute-Relation File Format” (ARFF) ve “Comma-Seperated 

Variables” (CSV) gibi formatlardaki veriler kullanılır. “ARFF” dosyalarında 

verilerin özelliklerini (attributes) içeren başlık bilgisi ve birbirinden virgül karakteri 

ile ayrılmış olan veri bulunur. Verilerin özellikleri; nominal, sayısal (numeric), metin 

(string), tarih (date) veya ilişkisel (relational) olarak olabilir. Örnek uygulamanın 

sorgu ve eğitim verilerini içeren “ARFF” formatı Şekil 2.4 ve Şekil 2.5’te verilmiştir. 

 

@relation eticarettestverisi 

 

@attribute 'uygun' real 

@attribute 'indirim' real 

@attribute 'ürün' real 

@attribute 'sepet' real 

@attribute 'stok' real 

@attribute 'kampanya' real 

@attribute 'alışveriş' real 

@attribute 'class' {eticaret, eticaretdegil} 

 

@data 

 

7,5,12,12,12,0,1,? 
 

Şekil 2.4. Örnek uygulama sorgu “.ARFF” dosyası 
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%Örnek Uygulama 

 

@relation eticaretegitimverisi 

 

@attribute 'uygun' real 

@attribute 'indirim' real 

@attribute 'ürün' real 
@attribute 'sepet' real 

@attribute 'stok' real 

@attribute 'kampanya' real 

@attribute 'alışveriş' real 
@attribute 'class' {eticaret, eticaretdegil} 
 

@data 

 

6,0,18,18,18,9,5,eticaret 

8,11,21,21,21,11,2,eticaret 
3,0,14,14,14,7,3,eticaret 

1,0,0,0,1,0,0,eticaretdegil 

2,0,0,0,1,0,0,eticaretdegil 

2,1,0,0,0,0,0,eticaretdegil 

 

YORUM 

VERİ KÜMESİ ADI 

ÖZELLİKLER 

SINIFLAR 

VERİLER 

 
Şekil 2.5. Örnek uygulama eğitim “.ARFF” dosyası 

 

WEKA programının ara yüz ekranı Şekil 2.6’da verilmiştir. WEKA ara yüzünde 

aşağıda belirtilen dört bölüm bulunmaktadır: 

 Explorer,  

 Experimenter, 

 KnowledgeFlow ve 

 Simple CLI (Command Line Interface) 

 

“Explorer” bölümünde veri üzerinde araştırma yapılır, “Experimenter” bölümünde 

veri üzerinde deneyler yapılarak istatistiksel sonuçlar çıkarılmaya çalışılır, 

“KnowledgeFlow” bölümünde “Explorer” bölümünde yapılanlar işlemleri 

görselleştirerek yapılır ve bilgi akışının modellenmesi sağlanır, “Simple CLI” 

bölümündeyse işlemler ara yüz yerine komut satırı kullanılarak gerçekleştirilir [40].  
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Şekil 2.6. WEKA ara yüzü ekran görüntüsü 

 

“Explorer” bölümünde doküman ön işleme işlemleri yapılabilir, sınıflandırma, 

kümeleme ve birliktelik algoritmaları kullanılabilir, özellik seçimi yapılabilir ve 

farklı nitelikler arasındaki ilişkilerin görselleştirilmesi sağlanabilir. Veriler metin 

dosyasından, internette dosyanın bulunduğu konumdan ya da veri tabanından 

alınabileceği gibi yapay olarak da oluşturulabilmektedir. Örnek eğitim veri 

dosyasının WEKA’da açıldıktan sonraki ekran görüntüsü Şekil 2.7’de verilmiştir.  

 

Veriler seçildikten sonra gerekirse veri ön işleme aşamaları gerçekleştirilir. Ardından 

sınıflandırma aşamasına geçilir. Bu aşamada istenilen sınıflandırma algoritması 

seçilerek model eğitim kümesindeki veriler ile eğitilir. 

 

Eğitim aşamasında dört seçenek kullanılabilir: 

1. Eğitim kümesini kullanma (Use training set): Veri kümesi sadece modeli eğitmek 

için kullanılır. 

2. Sınama kümesi ile sınama (Supplied test set): Veri kümesi “Use training set” 

seçeneğiyle eğitildikten sonra modelin doğruluğu ikinci bir küme ile sınanır. 

3. Çapraz geçerleme (Cross-validation): Veri kümesi n eşit kümeye ayrılır ve eğitim 

için n-1 küme (validating set), sınama içinse 1 küme (test set) kullanılır. Bu işlem 

belirtilen küme sayısı kadar tekrarlanarak sistem iyileştirilmeye çalışılır. 

4. Yüzde ayırma (Percentage split): Veri kümesini ikiye böler. Veri kümesinin belirli 

bir yüzdesi modelin eğitilmesi, kalan kısmı ise modelin sınanması için kullanılır [41]. 
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Şekil 2.7. WEKA ara yüzü dosya açma ekran görüntüsü 

 

Modelin eğitilmesinden sonra sonuçlar ekrana gelmektedir. “Run Information” 

kısmında algoritma seçenekleri, veri kümesi adı, veri sayısı, özellikler, ve test 

seçeneği yer alır. “Classifier model” kısmında sınıflandırma modelinin metinsel 

gösterimi ve modeli oluşturmak için geçen süre gösterilir. “Summary” kısmında 

sınıflandırıcının tahmin etme başarısı ile ilgili istatistiki bilgileri yer alır. “Detailed 

Accuracy By Class” kısmında sınıflandırıcının tahmin doğruluğu daha detaylı olarak 

sınıf bazında gösterilir. “Confusion Matrix” (hata matrisi) kısmındaysa her sınıfa 

kaçar adet verinin atandığı bilgisi matris şeklinde verilir [40]. Örnek uygulamanın   

k-NN (k = 1) algoritmasıyla eğitilmesiyle oluşan modelin görüntüsü Şekil 2.8’de 

verilmiştir. 
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Şekil 2.8. Örnek uygulama eğitim ve sınıflandırma sonucu 

 
Sınıflandırma modelinin başarısının değerlendirilmesinde hata matrisi, doğruluk 

(accuracy), kesinlik (precision), hassasiyet (recall) ve F-Ölçütü kullanılır. Bu 

bilgilere ulaşmak için hata matrisi kullanılır. İki sınıftan oluşan bir model için hata 

matrisi Çizelge 2.23’te verilmiştir. 

 

Çizelge 2.23. Hata matrisi örneği 

 

A Sınıfı B Sınıfı 

A Sınıfı TP FN 

B Sınıfı FP TN 

 

Hata matrisinde TP (True Positive) gerçekte A sınıfında olup model tarafından da A 

sınıfına atanan veri sayısını, FN (False Negative) gerçekte A sınıfında olup model 

tarafından B sınıfına atanan veri sayısını, TN (True Negative) gerçekte B sınıfında 

olup model tarafından da B sınıfına atanan veri sayısını ve FP (False Positive) 

gerçekte B sınıfında olup model tarafından A sınıfına atanan veri sayısını ifade 

etmektedir [28]. 

Tahmin Edilen 

Sınıf 
Doğru Sınıf 
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Doğruluk tüm verinin yüzde kaçının doğru olarak sınıflandırıldığı bilgisini verir. 

Hesaplanışı Eş. 2.16’da verilmiştir. Kesinlik gerçekte ilgili sınıfın yüzde kaçının 

doğru olarak sınıflandırıldığı bilgisini verir. Hesaplanışı Eş. 2.17’de verilmiştir. 

Hassasiyet tahmin edilen ilgili sınıfın yüzde kaçının doğru olarak sınıflandırıldığı 

bilgisini verir. Hesaplanışı Eş. 2.18’de verilmiştir. F-Ölçütü ise duyarlılık ve 

kesinliğin harmonik ortalamasıdır. Hesaplanışı Eş. 2.19’da verilmiştir [28]. 

 

         
       

                 
 (2.16) 

         
  

       
 (2.17) 

           
  

       
 (2.18) 

         
                         

                    
 (2.19) 

 

  



 33 

3. UYGULAMA 

 

Bu tezde özel araştırmalar için kullanıcılara e-ticaret sitelerinin tespitini 

kolaylaştırmak amacıyla, kullanıcı tarafından belirtilen internet sitelerinin içeriğini 

analiz ederek metin madenciliği yöntemleri ile bu sitelerinin e-ticaret sitesi olup 

olmadığına karar veren bir uygulama yapılmıştır. Çalışmada öncelikle farklı 

yöntemlerle elde edilen veriler üzerinde farklı metin madenciliği algoritmaları 

kullanılmış ve karşılaştırılmıştır. Ardından seçilen algoritma kullanılarak Java 

programlama dili ile bir ara yüz oluşturulmuştur.  

 

Bu tezde Java programlama dilinin kullanılmasının sebebi Java’nın platformdan 

bağımsız, yüksek performanslı, nesneye yönelik ve çok işlevli bir dil olmasıdır. Java, 

özellikle ağ ve Internet uygulamaları için geliştirilmiş üst düzey bir programlama 

dilidir [42]. Java ile herhangi bir ortamda oluşturulan bir yazılım başka bir ortamda 

da kullanılabilir 

 

Geliştirilen uygulamanın oluşturulmasında kullanılan yazılımlar şunlardır: 

 İşletim sistemi    :  Windows 

 Programlama dili    :  Java 

 Kullanıcı ara yüzü dili   :  Swing 

 Kullanılan kütüphaneler   :  WEKA, Zemberek ve JSoup 

 Programlama dili geliştirme yazılımı :  Eclipse ve Netbeans 

 

Bu tezde hem WEKA’nın “Explorer” ara yüzü hem de Java ile yazılan kod 

parçalarında WEKA’ya ait Java kütüphaneleri kullanılmıştır. Geliştirilen kod EK-

1’de verilmiştir. Sonuçların değerlendirilmesinde doğru sınıflandırma yüzdesi, hata 

matrisi, doğruluk, kesinlik, duyarlılık ve F-Ölçütü bilgileri dikkate alınmıştır.  

 

İnternet sayfalarını sınıflandırma metin, resim, doküman yapısı gibi birçok 

parametreye bağlı olarak gerçekleştirilebilmektedir. İnternet sayfalarının 

sınıflandırması şu şekilde kategorilere ayırılmıştır: 
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1. Alan adı uzmanlarınca yapılan elle sınıflandırma, 

2. Kümeleme yaklaşımları ile yapılan sınıflandırma, 

3. Meta etiketleri
1
 ile yapılan sınıflandırma, 

4. Doküman içeriği ve meta etiketleri ile yapılan sınıflandırma, 

5. Sadece doküman içeriğine göre ile yapılan sınıflandırma ve 

6. Bağlantı ve içerik analizi ile yapılan sınıflandırma [43]. 

 

Bu çalışma 4. madde olan doküman içeriği ve META etiketlerini dikkate alarak 

yapılmıştır. Çalışmada iki sınıf bulunmaktadır: 

 “elektronik ticaret sitesi olan siteler” sınıfı (olumlu - eticaret) ve 

 “elektronik ticaret sitesi olmayan siteler” sınıfı (olumsuz - edegill). 

 

Çalışmada yapılan işlemler sırasıyla şunlardır:  

 Dizin sitelerinden
2
 eğitim verisi olarak kullanılmak üzere e-ticaret sitesi olan ve 

olmayan site isimleri toplanmıştır.  

 Toplanan bu sitelere Java programlama dili ile yazılan kod parçacıklarıyla 

bağlanılıp site içerikleri elde edilmiştir.  

 Veri ön işleme aşamaları gerçekleştirilerek veriler etiketlenmiştir (sınıf belirleme). 

 Anahtar kelimelerin oluşturulması aşamasında biri statik diğeri dinamik olmak 

üzere iki yöntem kullanılmıştır. Statik çalışma ile 1, dinamik çalışma ile 9 farklı veri 

kümesi elde edilmiştir.  

 Her bir veri kümesi için vektör uzay modelleri oluşturulmuştur. 

 Denetimli öğrenme tekniklerinden k-NN ve Naïve Bayes algoritmaları 

kullanılmıştır. 

 Algoritmaların eğitim verisi üzerindeki başarıları karşılaştırılmıştır. 

 Algoritmalardan birisi seçilerek eğitim modeli oluşturulmuştur.  

                                                
1 Meta etiketleri internet sitesi hakkında sayfa bilgisi, anahtar kelimeler, dil bilgisi, telif hakkı gibi 

yapısal bilgilerin tutulduğu kısımdır [44]. 
2 Dizin siteleri kullanıcıların aradıkları bilgileri kolayca bulmasını amaçlayan sitelerdir ve siteleri elle 

veri tabanına eklenir [45]. 
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 Java ile modelin girdi olarak kullanılacağı bir ara yüz hazırlanmıştır.  

 Bu ara yüz yardımıyla kullanıcıların istedikleri siteleri test ederek ilgili sitenin e-

ticaret sitesi olup olmadığının bildirilmesi sağlanmıştır. 

 

Çalışmada yapılan işlemlere ait uygulama iş akışı Şekil 3.1’de akış şeması şeklinde 

görselleştirilerek gösterilmiştir. 

 

 
Şekil 3.1. Uygulama iş akışı 

 

Bu tezde iki çalışma yapılmıştır. Her iki çalışmada da metin sınıflandırma aşamaları 

olan veri elde etme, doküman ön işleme, anahtar kelimelerin oluşturulması, vektör 
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uzay modelinin oluşturulması, vektör ağırlıklandırma, dokümanlar arasındaki 

benzerliklerin bulunması ve sonuçların değerlendirilmesi işlemleri yapılmıştır. İki 

çalışma arasındaki fark anahtar kelime sözlüğünün oluşturulması aşamasında farklı 

yöntemlerin izlenmiş olmasıdır. Anahtar kelime sözlüğü statik çalışmada statik 

olarak seçilen 30 kelime ile oluşturulurken dinamik çalışma e-ticaret sitelerinin 

belirlenen sayıdaki yüzdesinde ortak olarak geçen kelimeler ele alınarak 

oluşturulmuştur. Ayrıca dinamik çalışmada anahtar kelimelerin oluşturulması 

aşamasında farklı yüzde değerleri kullanılmıştır. Ardından bu çalışmaların sonuçları 

karşılaştırılmıştır. 

 

3.1. Veri Elde Etme 

 

Bu çalışmada eğitim verisi olarak kullanılmak üzere 13 dizin sitesinin “alışveriş” 

kategorisinde yer alan 1893 site bağlantısı toplanmıştır. Bu dizin siteleri Çizelge 

3.1’de listelenmiştir. 

  

Çizelge 3.1. Kullanılan dizin siteleri listesi 

  www.alisverisrehberi.com    www.dmoz.org   www.sitetanitimi.com 

  www.benimsayfam.org   www.linkcenneti.net   www.trdizin.org 

  www.bilgirehberi.com   www.mavinokta.com   www.turkarama.com 

  www.buneki.org   www.netbul.gen.tr  

  www.dizin.sitesi.web.tr    www.sektoreldizin.com  

 

Eğitim seti verisini elde etmede Java programla dili kullanılmıştır. Dizin sitelerinde 

yer alan sitelerin bağlantılarını toplamak etmek için Java programlama dili ile kod 

yazılmıştır. İlgili kod parçacığı Şekil 3.2’de verilmiştir.  

 

http://www.alisverisrehberi.com/
http://www.dmoz.org/
http://www.sitetanitimi.com/
http://www.benimsayfam.org/
http://www.linkcenneti.net/
http://www.trdizin.org/
http://www.bilgirehberi.com/
http://www.mavinokta.com/
http://www.turkarama.com/
http://www.buneki.org/
http://www.netbul.gen.tr/
http://www.dizin.sitesi.web.tr/
http://www.sektoreldizin.com/
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public static List<String> extractLinks(String url) throws IOException { 
    final ArrayList<String> result = new ArrayList<String>(); 
    Document doc = Jsoup.connect(url).get();  //Siteye bağlan 
    //Site bilgisini içeren HTML etiketlerini seç 
    Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("span.urlimg");  

    for (Element link : dizinsitesindenlinks) {//Her etiketin içindeki url’leri al 
        result.add(link.text().replace("www.", ""));//başındaki “www.”yi sil 
    } 
    return result; 
} 

 

Şekil 3.2. Dizin sitelerinden bağlantı toplama Java kodu 

 

Her dizin sitesinin HTML kod yazımı aynı olmadığı için site bağlantılarını elde 

ederken farklı dizin siteleri için farklı kodlar yazıldı. Bu farklılık EK-2’deki kodun 

“dizinsitesindenlinks” adlı elemanında gerçekleştirilmiştir. Bu eleman üzerinde 

yapılan değişiklikler EK-3’te verilmiştir. 

 

Dizin sitelerinden toplanan 1893 bağlantı içerisinde 339 adet tekrarlı kayıtın varlığı 

tespit edilmiştir. Tekrarlı kayıtların tekilleştirilmesi ile birlikte bağlantı sayısı 1554’e 

düşmüştür. Bu sitelerin hala kullanımda olup olmadığı yazılan Java kodu ile kontrol 

edilmiştir. İlgili kod Şekil 3.30’te verilmiştir. Sitelerin güncelliğinin 

sorgulanmasından sonra 93 siteye sayfanın kullanımda olmaması nedeniyle bağlantı 

sağlanamadığı görülmüştür.  

 

BufferedReader siteleriDosyadanOku = new BufferedReader(new 

FileReader("C:/siteler.txt")); 
String satir = ""; 
String text = ""; 
//tüm sitelerin tutulduğu dosyada satır olduğu sürece yap: 
while ((satir = siteleriDosyadanOku.readLine()) != null) { 
    String baglantiadi = satir; 
    URL url = new URL("http://www." + baglantiadi); 
        URLConnection urlcon = url.openConnection(); 
        urlcon.connect();  //siteye bağlan 
} 

 

Şekil 3.3. Bağlantıları kontrol etme Java kodu 

 

Kalan 1461 site incelenmiş ve dizin sitesine e-ticaret sitesi olarak eklenmiş olan bazı 

sitelerin gerçekte sipariş verme, ödeme yapma gibi e-ticaret sitesi özelliklerini [46] 

taşımadığı, bazılarınınsa sadece reklam amaçlı olduğu gözlemlenmiştir. Toplanan 

sitelerden büyük bir kısmının gerçekten de kaydedildikleri gibi e-ticaret kategorisine 

ait olmadıkları gözlemlenmiştir.  



 38 

Doğru veriler ile yola çıkmanın veri madenciliğinin en önemli aşamalarından biri 

olduğu [47] göz önünde bulundurularak 1461 adet site tek tek incelenmiştir. Her bir 

siteye tarayıcı aracılığıyla bağlanılmış ve o sitenin gerçekten e-ticaret sitesi olup 

olmadığına bakılmıştır. 686 tanesinin gerçekten e-ticaret sitesi olduğu, 775 tanesinin 

ise e-ticaret sitesi olmadığı görülmüştür. E-ticaret sitesi olan ve olmayan sitelerin 

adları sırasıyla EK-4 ve EK-5’te verilmiştir. Bu veriler doğrultusunda 686 siteden “e-

ticaret sitesi” sınıfı, 775 siteden “e-ticaret sitesi değil” sınıfı oluşturulmuştur. Bu site 

isimleri daha sonra kullanılmak üzere bir metin dosyasına kaydedilmiştir.  

 

Toplanan 1461 adet sitenin ana sayfa içerikleri veri olarak kullanılmıştır. JSoup
1
 adlı 

Java kütüphanesini kullanarak yazılan Java kodu ile metin dosyasındaki site adları 

okunarak siteye bağlanılarak ana sayfa ve META bilgileri alınmıştır. İlgili kod 

parçacığı Şekil 3.4’te verilmiştir. 

 

BufferedReader siteleriDosyadanOku = new BufferedReader(new FileReader("C:/siteler.txt")); 
String satir = ""; 
String text = ""; 
int tm = 20000; /* bağlantı zaman aşımı süresi */ 
//tüm sitelerin tutulduğu dosyada satır olduğu sürece yap: 
while ((satir = siteleriDosyadanOku.readLine()) != null) { 
    String baglantiadi = satir; 
    System.out.print("\n" + baglantiadi + " adresi inceleniyor...\n"); 
    URL url = new URL("http://www." + baglantiadi); 
    try { 
        URLConnection urlcon = url.openConnection(); 
        urlcon.connect();                     // siteye bağlan 

//bağlantı zaman aşımı süresi boyunca bağlanmayı dene 

        Document doc = Jsoup.parse(url, tm);  
        text = doc.text(); 
        System.out.println(baglantiadi + ";" + text); 
    } catch (Exception ex) { 
        System.err.println("\nURL adresi bulunamadı: " + ex.getMessage()); 
        ex.printStackTrace(); 
    } 
} 

 

Şekil 3.4. Bağlantı ana sayfa ve META bilgilerini alma Java kodu 

 

3.2. Doküman Ön İşleme 

 

Sitelerin (dokümanların) metin şeklinde gösterilebilmesi için Jsoup Java 

kütüphanesinden ve Zemberek [48] adlı açık kaynak kodlu Türkçe Doğal Dil İşleme 

Java Kütüphanesinden yararlanılmıştır. Zemberek yazım denetimi, hatalı kelimeler 

                                                
1 JSoup internet sitelerinin kaynak kodlarını indirmeyi, bu kodları ayrıştırıp içerisinden istenilen 

verileri çekmeyi sağlayan bir Java kütüphanesidir [50] 
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için öneri, heceleme, hatalı kodlama temizleme gibi işlevlere sahiptir [49].              

Bu kütüphaneler kullanılarak yazılan Java kodu ile sitelere bağlanılıp site içerikleri 

alınmıştır. Ardından doküman ön işleme aşamaları olan dönüştürme, tarama ve 

işaretleme, kök bulma ve durak ve gereksiz kelimelerin çıkarılması işlemleri 

yapılmıştır. Bu bağlamda metin içerisindeki noktalama işaretleri kaldırılmış, metnin 

tamamı küçük harfe çevrilerek kelimelere ayrılmış ve içerisindeki HTML etiketleri 

temizlenmiştir. Metin içerisinde çok sık geçen fakat sınıflandırmada bir anlam ifade 

etmeyen edat, bağlaç ve zamir gibi kelimeler ile Türkiye’ye ait şehir isimleri 

metinden çıkartılmıştır. Durak ve gereksiz kelimelerin listesi EK-6’da verilmiştir. 

Ardından kelime kökleri bulunmuştur.  

 

3.3. Anahtar Kelime Sözlüğünün Oluşturulması 

 

Anahtar kelime sözlüğünün oluşturulmasında biri statik diğeri dinamik olmak üzere 

iki çalışma yapılmıştır. Bu çalışmalar Bölüm 3.3.1., 3.3.2. ve 3.3.3.’te anlatılmıştır. 

 

3.3.1. Statik çalışma 

 

Bu çalışmada e-ticaret sitelerinde sıkça geçtiğini gözlemlenen 30 adet anahtar kelime 

ele alınmıştır. Bu kelimeler bulunurken tüm sitelerdeki kelimelerin toplamda kaçar 

kez geçtiği bulunmuştur. Ardından e-ticaret ile ilgili olduğu düşünülenler seçilmiştir. 

Anahtar kelime sözlüğünü oluşturan bu kelimeler Çizelge 3.2’de verilmiştir. 

 

Çizelge 3.2. Statik çalışma anahtar kelime sözlüğü 

alışveriş banka ekle fırsat fiyat 

gönder haberdar hesap hizmet iade 

incele kampanya kargo katalog kdv 

marka müşteri öde promosyon sat 

sepet sipariş sözleşme teslim ticaret 

tl toptan ucuz ücret ürün 
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3.3.2. Dinamik çalışma 

 

Yapılan incelemeler sonucunda statik çalışmada seçilmesi gerektiği halde seçilmemiş 

olan, gözden kaçan ya da seçilmemesi gerektiği halde seçilen kelimelerin olabileceği 

görüldü. Bu nedenle dinamik çalışmanın yapılmasına karar verildi ve anahtar 

kelimelerin geliştirilen program tarafından kullanılan eğitim verisinde geçen 

kelimelere bağlı kalarak otomatik olarak seçilmesine karar verildi. Bu çalışmada 

eğitim kümesinde ele alınan e-ticaret sitelerinin tamamında geçen kelimeler ele 

alınarak anahtar kelime sözlüğü oluşturuldu. Ancak bu şekilde kelime boyutunun 

çoğaldığı gözlemlenmiştir ve bir sitede çok sayıda geçen fakat farklı bir sitede hiç 

geçmeyen ya da yazım hatası yapılarak farklı şekilde algılanan kelimeler de sözlüğe 

alınmıştır.  

 

Anahtar kelime sözlüğünü oluşturmak amacıyla elde edilen kelime kökleri bir araya 

getirildi. Ardından tüm e-ticaret sitelerinin en az belirlenen yüzdesinde ortak olarak 

geçen kelimeler dikkate alınarak vektör oluşturma aşamasında kullanılmak üzere 

anahtar kelime sözlüğü oluşturuldu. Bu şekilde yazım yanlışlarının, Türkçe harici 

dillerdeki kelimelerin ve özel isimlerin sözlüğe alınmasının önüne geçildi. Ayrıca 

vektör uzay modelini oluşturan kelime boyutu sayısı da azaltılmış oldu. Örneğin 

eğitim verisi olarak kullanılan 1461 siteden e-ticaret sitelerinde geçen tekil kelime 

sayısı 8605 iken, en az 147(>1461*0,10) e-ticaret sitesinde birden geçen kelime 

sayısı 144 olarak bulunmuştur. Anahtar kelime sözlüğü bu kelimeler ile 

oluşturulmuştur. Böylece anahtar kelimeler statik çalışmadaki gibi önceden 

belirlenmemiş, eğitim verisindeki e-ticaret sitelerindeki ortak kelimeler ele 

alınmıştır. 

 

3.3.3. Dinamik çalışma için farklı yüzde değerlerinin kullanılması 

 

Dinamik çalışma için e-ticaret sitelerinin en az belirlenen yüzdesinde ortak olarak 

geçen kelimeler dikkate alınarak anahtar kelime sözlüğü oluşturuldu. Bu yüzde 

oranının değişmesinin modelin başarısını nasıl etkilediğini görmek amacıyla %0, %5, 

%10, %15, %20, %25, %30, %35, %40, %45, %50, %55, %60, %65, %70, %75, 
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%80, %85, %90 ve %95 değerleri çalışmada kullanılmıştır. Örneğin e-ticaret 

sitelerinin en az %5’inde ortak olarak geçen kelimeler ele alınarak toplanan tüm 

siteler tarandı ve anahtar kelime sözlüğü oluşturuldu. Ardından elde edilen eğitim 

kümesi için bir sonraki bölümde anlatılacağı üzere vektör uzay modeli oluşturuldu ve 

eğitim verisi üzerinde metin madenciliği algoritmaları uygulandı. Bu işlem diğer 

yüzde değerleri için de tekrarlandı. 

 

Eğitim verisi olarak 1461 site kullanılmasına rağmen bağlantı sırasında oluşan bazı 

problemlerden dolayı her çalıştırmada tam olarak 1461 siteye erişim 

sağlanamamıştır. Bağlantı sağlanarak eğitimde hesaba katılan site sayısına bağlı 

olarak tüm sitelerde geçen toplam kelime sayısı, ortak kelimeleri oluştururken hesaba 

katılacak en az site sayısı ve anahtar kelime sayısı da değişiklik göstermiştir. Bu 

değişiklikler Çizelge 3.3 ve Çizelge 3.4’te verilmiştir. 

 

Çizelge 3.3. Yüzde değerine bağlı değişim (%0-%45) 

 

0 5 10 15 20 25 30 35 40 45 

Bakılacak Site Sayısı 1461 1461 1461 1461 1461 1461 1461 1461 1461 1461 

Bakılan Site Sayısı 1399 1435 1433 1431 1426 1433 1424 1430 1426 1429 

Toplam Tekil Kelime Sayısı 8605 8623 8622 8617 8620 8621 8608 8607 8619 8595 

Ortak Kelimeleri 

Oluştururken Hesaba 

Katılacak En Az Site Sayısı  

0 76 147 220 293 366 439 512 585 658 

Anahtar Kelime Sayısı 8605 349 144 65 39 19 10 5 1 0 

 

Anahtar kelime sözlüğünü oluştururken e-ticaret sitelerinde ortak olarak geçen 

kelimeleri alınmasaydı %0 oranı ile elde edilen verideki 8605 kelime ile uğraşılması 

gerekecekti. Çizelge 3.4  ve Çizelge 3.5’te görüldüğü üzere sitelerin %5’inde geçen 

ortak kelime sayısı 349 iken, %10’unda geçen ortak kelime sayısı 144, %15’inde 

geçen ortak kelime sayısı 65, %20’sinde geçen ortak kelime sayısı 39, %25’inde 

geçen ortak kelime sayısı 19, %30’unda geçen ortak kelime sayısı 10, %35’inde 

geçen ortak kelime sayısı 5 ve %40’ında geçen ortak kelime sayısı 1’dir.  

Sayı 
    Yüzde 

    Değeri 
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Çizelge 3.4. Yüzde değerine bağlı değişim (%50-%95) 

 

50 55 60 65 70 75 80 85 90 95 

Bakılacak Site Sayısı 1461 1461 1461 1461 1461 1461 1461 1461 1461 1461 

Bakılan Site Sayısı 1427 1432 1430 1431 1429 1436 1426 1430 1434 1434 

Toplam Tekil Kelime Sayısı 8614 8634 8645 8611 8649 8629 8628 8627 8612 8618 

Ortak Kelimeleri 

Oluştururken Hesaba 

Katılacak En Az Site Sayısı  

731 804 877 950 1023 1096 1169 1242 1315 1388 

Anahtar Kelime Sayısı 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 

 

Daha çok sitede ortak kelime aradıkça anahtar kelime sözlüğünü oluşturacak olan 

ortak kelime sayısı düşmüştür. Sitelerin %45 ve daha fazlasında ise ortak olarak 

geçen kelimeye ulaşılamamıştır. Bu nedenle vektör uzay modeli ve algoritmaların 

uygulanması aşamaları 9 yüzde değeri için yapılmıştır: %0, %5, %10, %15, %20, 

%25, %30, %35 ve %40.  

 

Söz konusu oranlar ile elde edilen veri kümeleri için anahtar kelimeler şunlardır: 

 %0 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler: Bkz. EK-7, 

 %5 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler: Bkz. EK-8,  

 %10 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler: “ad, adet, adres, 

aksesuar, al, alt, alışveriş, an, ana, anne, ara, ay, aç, bak, bakı, bakım, bank, banka, 

bebek, beyaz, bil, bilgi, bilgisayar, bul, bulun, cam, dahil, destek, değ, ek, ekle, el, 

elektronik, erkek, et, ev, fiyat, form, fırsat, garanti, gel, gir, giriş, giz, gizli, grup, 

gönder, gör, gün, günü, güven, haber, hak, hazırla, hediye, hesap, hizmet, hız, iade, 

il, ilet, in, indir, iste, iş, kampanya, kargo, kart, kategori, kayıt, kdv, kişi, kullan, kur, 

kurum, kutu, kırmızı, liste, malzeme, mark, marka, markala, mağaza, model, müşteri, 

ol, renk, saat, sak, saklı, sat, satış, sayfa, sepet, set, seç, sipariş, sistem, site, sor, 

soru, su, söz, sözleş, sık, tak, takip, takı, takım, tek, tel, telefon, teslimat, tl, türkiye, 

ula, ulaş, unut, ver, yap, yar, yardım, yaz, yazı, ye, yeni, yer, yıl, çanta, çiçek, çocuk, 

öde, ödem, özel, ürün, üye, şart, şifre”, 

    Yüzde 

    Değeri Sayı 
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 %15 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler: “aksesuar, al, 

alışveriş, an, ana, ara, bak, bebek, beyaz, bilgi, el, et, ev, fiyat, garanti, gel, gir, giriş, 

giz, gizli, gör, gün, güven, hak, hediye, hesap, hizmet, iade, il, ilet, in, indir, 

kampanya, kargo, kategori, kullan, liste, marka, müşteri, ol, sak, sat, satış, sayfa, 

sepet, set, seç, sipariş, sistem, site, söz, sözleş, takip, teslimat, tl, unut, yap, yaz, yeni, 

öde, ödem, özel, ürün, üye, şifre”, 

 %20 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler: “al, alışveriş, an, ana, 

ara, bilgi, et, fiyat, gir, giriş, giz, gizli, gün, güven, hak, hizmet, il, ilet, in, indir, 

kategori, kullan, müşteri, ol, sat, satış, sayfa, sepet, sipariş, site, teslimat, tl, yap, 

yeni, öde, ödem, özel, ürün, üye”, 

 %25 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler: “alışveriş, ara, gir, 

giriş, giz, gizli, güven, hak, ilet, in, ol, sat, sepet, sipariş, site, tl, yeni, ürün, üye” 

 %30 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler: “gir, hak, ilet, ol, sat, 

sepet, tl, yeni, ürün, üye”, 

 %35 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler: “ilet, ol, sepet, tl, 

ürün”, 

 %40 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelime: “ürün”, 

 %45, %50, %55, %60, %65, %70, %75, %80, %85, %90 ve %95 değerleri için 

anahtar kelime bulunamamıştır. Yani e-ticaret sitelerinin %45 ve yukarısında, bu 

sitelerin tamamında birden geçen ortak kelime bulunamamıştır. 

 

3.4. Vektör Uzay Modelinin Oluşturulması 

 

Statik ve dinamik çalışmada kullanılan eğitim seti için farklı vektör uzay modelleri 

oluşturulmuştur. Vektör uzay modeli statik çalışma için 30 boyut ile oluşturulmuştur. 

Dinamik çalışma için ise sırasıyla 8605 (%0), 349 (%5), 144 (%10), 65 (%15), 39 

(%20), 19 (%25), 10 (%30), 5 (%35) ve 1 (%40) boyut ile oluşturulmuştur.  
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3.4.1. Statik çalışma 

 

Bu çalışmanın toplanan 1461 site içerisinden çalışma esnasında bağlantı sağlanabilen 

1441 site ve önceden belirlenmiş olan 30 kelime yer almaktadır. Tüm sitelerde 

anahtar kelimelerin bulunup bulunmadığına bakılarak ve kaçar kez geçtiği sayılarak 

1441 site için doküman vektörleri oluşturuldu. Doküman vektörleri oluşturulurken 

ikili, TF ve TF-IDF ağırlıklandırma yöntemleri uygulanmıştır. 

 

İkili ağırlıklandırma yöntemi 

 

Bu yöntemde e-ticaret önceden belirlenen 30 kelimenin anahtar sözlüğü oluşturmada 

kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için ikili ağırlıklandırma yöntemiyle 

oluşturulan vektör uzay modeli Şekil 3.5’te gösterilmiştir. 

 

 
Şekil 3.5. Statik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi 
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TF ağırlıklandırma yöntemi 

 

Bu yöntemde e-ticaret önceden belirlenen 30 kelimenin anahtar sözlüğü oluşturmada 

kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF ağırlıklandırma yöntemiyle 

oluşturulan vektör uzay modeli Şekil 3.6’da gösterilmiştir. 

 

 
Şekil 3.6. Statik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi 

 

TF-IDF ağırlıklandırma yöntemi 

 

Bu yöntemde e-ticaret önceden belirlenen 30 kelimenin anahtar sözlüğü oluşturmada 

kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF-IDF ağırlıklandırma yöntemiyle 

oluşturulan vektör uzay modeli Şekil 3.7’de gösterilmiştir. 
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Şekil 3.7. Statik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi 

 

3.4.2. Dinamik çalışma 

 

Bu çalışmanın doküman – kelime çizelgesinde 1461 site içerisinden çalışma 

esnasınsa bağlantı sağlanabilen sırasıyla 1399 (%0), 1435 (%5), 1433 (%10), 1431 

(%15), 1426 (%20), 1433 (%25), 1424 (%30), 1430 (%35) ve 1426 (%40) site ve 

8605 (%0), 349 (%5), 144 (%10), 65 (%15), 39 (%20), 19 (%25), 10 (%30), 5 (%35) 

ve 1 (%40) kelime ile oluşturulmuştur. Tüm sitelerde anahtar kelimelerin bulunup 

bulunmadığına bakılarak ve kaçar kez geçtiği sayılarak bu siteler için doküman 

vektörleri oluşturuldu. Doküman vektörleri oluşturulurken ikili, TF ve TF-IDF 

ağırlıklandırma yöntemleri uygulanmıştır. 
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İkili ağırlıklandırma yöntemi 

 

Bu yöntem e-ticaret sitelerinin sırasıyla en az %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30, 

%35 ve %40’ında ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü oluşturmada 

kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için vektör uzay modelleri 

oluşturulmuştur. 

 

%0 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %0’ında ortak olarak geçen kelimelerin yani tüm 

kelimelerin anahtar sözlüğü oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi 

için ikili ağırlıklandırma yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir 

kesiti Şekil 3.8’de gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.8. Dinamik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi (%0) 

 

%5 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için ikili ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.9’da 

gösterilmiştir.  
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Şekil 3.9. Dinamik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi (%5) 

 

%10 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %10’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için ikili ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.10’da 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.10. Dinamik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi (%10) 

 

%15 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için ikili ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.11’de 

gösterilmiştir.  
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Şekil 3.11. Dinamik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi (%15) 

 

%20 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için ikili ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.12’de 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.12. Dinamik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi (%20) 

 

%25 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için ikili ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.13’te 

gösterilmiştir.  
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Şekil 3.13. Dinamik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi (%25) 

 

%30 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için ikili ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.14’te 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.14. Dinamik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi (%30) 

 

%35 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için ikili ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.15’te 

gösterilmiştir.  
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Şekil 3.15. Dinamik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi (%35) 

 

%40 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %40’ında ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için ikili ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.16’da 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.16. Dinamik çalışma ikili doküman-kelime çizelgesi (%40) 

 

TF ağırlıklandırma yöntemi 

 

Bu yöntem e-ticaret sitelerinin sırasıyla en az %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30, 

%35 ve %40’ında ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü oluşturmada 

kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için vektör uzay modelleri 

oluşturulmuştur. 
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%0 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %0’ında ortak olarak geçen kelimelerin yani tüm 

kelimelerin anahtar sözlüğü oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi 

için TF ağırlıklandırma yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir 

kesiti Şekil 3.17’de gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.17. Dinamik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi (%0) 

 

%5 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.18’de 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.18. Dinamik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi (%5) 
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%10 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %10’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.19’da 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.19. Dinamik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi (%10) 

 

%15 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.20’de 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.20. Dinamik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi (%15) 
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%20 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.21’de 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.21. Dinamik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi (%20) 

 

%25 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.22’de 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.22. Dinamik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi (%25) 

 

 

%30 oranı ile elde edilen veri kümesi 
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E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.23’te 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.23. Dinamik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi (%30) 

 

%35 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.24’te 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.24. Dinamik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi (%35) 

 

 

%40 oranı ile elde edilen veri kümesi 
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E-ticaret sitelerinin en az %40’ında ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.25’te 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.25. Dinamik çalışma TF doküman-kelime çizelgesi (%40) 

 

TF-IDF ağırlıklandırma yöntemi 

 

Bu yöntem e-ticaret sitelerinin sırasıyla en az %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30, 

%35 ve %40’ında ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü oluşturmada 

kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için vektör uzay modelleri 

oluşturulmuştur. 

 

%0 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %0’ında ortak olarak geçen kelimelerin yani tüm 

kelimelerin anahtar sözlüğü oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi 

için TF-IDF ağırlıklandırma yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin 

bir kesiti Şekil 3.26’da gösterilmiştir.  
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Şekil 3.26. Dinamik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi (%0) 

 

%5 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF-IDF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.27’de 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.27. Dinamik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi (%5) 

 

%10 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %10’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF-IDF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.28’de 

gösterilmiştir.  
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Şekil 3.28. Dinamik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi (%10) 

 

%15 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF-IDF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.29’da 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.29. Dinamik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi (%15) 

 

%20 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF-IDF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.30’da 

gösterilmiştir.  
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Şekil 3.30. Dinamik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi (%20) 

 

%25 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF-IDF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.31’de 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.31. Dinamik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi (%25) 

 

%30 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF-IDF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.32’de 

gösterilmiştir.  
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Şekil 3.32. Dinamik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi (%30) 

 

%35 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF-IDF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.33’te 

gösterilmiştir.  

 

 
Şekil 3.33. Dinamik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi (%35) 

 

%40 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %40’ında ortak olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü 

oluşturmada kullanılması ile elde edilen eğitim kümesi için TF-IDF ağırlıklandırma 

yöntemi kullanılarak oluşturulan vektör uzay modelinin bir kesiti Şekil 3.34’te 

gösterilmiştir.  
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Şekil 3.34. Dinamik çalışma TF-IDF doküman-kelime çizelgesi (%40) 

 

3.5. Algoritmaların Kullanılması 

 

Eğitim verisi üzerinde mesafeye dayalı sınıflandırma yöntemlerinden k-NN 

algoritması (ikili ağırlıklandırma, TF ağırlıklandırma ve TF-IDF ağırlıklandırma) ve 

istatistiğe dayalı sınıflandırma yöntemlerinden Naïve Bayes (ikili ağırlıklandırma ve 

TF ağırlıklandırma) algoritmaları kullanılmıştır. 

 

Algoritmaların karşılaştırılmasında doğru sınıflandırma yüzdesi (correctly classified 

instances %), doğru sınıflandırma sayısı (doğru sınıflandırılan doküman sayısı - 

correctly classified instances), yanlış sınıflandırma yüzdesi (incorrectly classified 

instances %), yanlış sınıflandırma sayısı (yanlış sınıflandırılan doküman sayısı - 

incorrectly classified instances),  TP oranı (TP Rate), FP oranı (FP Rate), Kesinlik 

(Precision), Hassasiyet (Recall) ve F-Ölçütü (F-Measure) değerleri kullanılmıştır. 

 

3.5.1. Statik çalışma 

 

Statik çalışma için önceden belirlenmiş olan 30 adet anahtar kelime oluşturulmuş 

eğitim kümesi için k-NN (ikili, TF ve TF-IDF) ve Naïve Bayes (ikili ve TF) 

algoritmaları uygulanmıştır. 

 

 

k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yöntemi  
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k-NN algoritması için ikili ağırlıklandırma yönteminde kullanılan eğitim kümesinin 

vektör uzay modelinin bir kesiti gösterilmişti (Bkz. Şekil 3.5). Bu eğitim verisi 

üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin uygulanmasında “k” 

değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” değerleri denenmiştir. 

Özet algoritma sonuçları Çizelge 3.5’te verilmiştir.  

 

Çizelge 3.5. Dinamik çalışma k-NN - ikili ağırlıklandırma yöntemi sonucu 

  
Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Doğru 

Sınıflandırma 

Sayısı 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Sayısı 

TP 

Oranı 

FP 

Oranı 
Kesinlik  Hassasiyet F-Ölçütü 

k=1 90,6315 9,3685 1306 135 0,809 0,177 0,823 0,809 0,809 

k=2 91,1173 8,8827 1313 128 0,810 0,179 0,820 0,810 0,811 

k=3 91,4643 8,5357 1318 123 0,819 0,160 0,848 0,819 0,818 

k=4 91,2561 8,7439 1315 126 0,813 0,165 0,842 0,813 0,812 

k=5 90,9091 9,0909 1310 131 0,808 0,168 0,844 0,808 0,806 

k=6 91,0479 8,9521 1312 129 0,811 0,165 0,847 0,811 0,809 

k=7 91,0479 8,9521 1312 129 0,810 0,164 0,851 0,810 0,807 

k=8 91,0479 8,9521 1312 129 0,808 0,166 0,850 0,808 0,805 

k=9 90,8397 9,1603 1309 132 0,804 0,168 0,849 0,804 0,801 

k=10 90,9091 9,0909 1310 131 0,801 0,171 0,848 0,801 0,798 

k=11 90,9785 9,0215 1311 130 0,800 0,172 0,848 0,800 0,797 

k=12 90,9091 9,0909 1310 131 0,798 0,173 0,847 0,798 0,795 

k=13 90,6315 9,3685 1306 135 0,809 0,177 0,823 0,809 0,809 

k=14 91,1173 8,8827 1313 128 0,810 0,179 0,820 0,810 0,811 

k=15 91,4643 8,5357 1318 123 0,819 0,160 0,848 0,819 0,818 

 

En başarılı sonucun % 91,4643 ile k = 3 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.35’te 

verilmiştir. 

  

Ölçüt 

k 
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Şekil 3.35. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (İkili) 

 

k-NN algoritması TF ağırlıklıklandırma yöntemi 

 

k-NN algoritması için TF ağırlıklandırma yönteminde kullanılan eğitim kümesinin 

vektör uzay modelinin bir kesiti gösterilmişti (Bkz. Şekil 3.6). Bu eğitim verisi 

üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yönteminin uygulanmasında “k” 

değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” değerleri denenmiştir. 

Özet algoritma sonuçları Çizelge 3.6’da verilmiştir. 

 

En başarılı sonucun % 92,2970 ile k = 4 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.36’da 

verilmiştir. 
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Çizelge 3.6. Dinamik çalışma k-NN - TF ağırlıklandırma yöntemi sonucu 
 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Doğru 

Sınıflandırma 

Sayısı 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Sayısı 

TP 

Oranı 

FP 

Oranı 
Kesinlik  Hassasiyet F-Ölçütü 

k=1 91,0479 8,9521 1312 129 0,910 0,094 0,912 0,910 0,910 

k=2 90,4927 9,5073 1304 137 0,905 0,094 0,906 0,905 0,905 

k=3 91,8112 8,1888 1323 118 0,918 0,087 0,920 0,918 0,918 

k=4 92,2970 7,7030 1330 111 0,923 0,079 0,923 0,923 0,923 

k=5 91,6724 8,3276 1321 120 0,917 0,089 0,919 0,917 0,916 

k=6 91,8112 8,1888 1323 118 0,918 0,086 0,919 0,918 0,918 

k=7 91,1867 8,8133 1314 127 0,912 0,095 0,915 0,912 0,911 

k=8 91,6031 8,3969 1320 121 0,916 0,090 0,918 0,916 0,916 

k=9 91,1867 8,8133 1314 127 0,912 0,095 0,915 0,912 0,911 

k=10 91,2561 8,7439 1315 126 0,913 0,093 0,915 0,913 0,912 

k=11 91,3255 8,6745 1316 125 0,913 0,094 0,917 0,913 0,913 

k=12 91,4643 8,5357 1318 123 0,915 0,092 0,918 0,915 0,914 

k=13 91,4643 8,5357 1318 123 0,915 0,093 0,919 0,915 0,914 

k=14 91,3255 8,6745 1316 125 0,913 0,094 0,917 0,913 0,913 

k=15 91,2561 8,7439 1315 126 0,913 0,095 0,917 0,913 0,912 

 

 
Şekil 3.36. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (TF) 

 

 

 

91,0479 

90,4927 

91,8112 

92,297 

91,6724 
91,8112 

91,1867 

91,6031 

91,1867 
91,2561 

91,3255 
91,4643 91,4643 

91,3255 
91,2561 

89,5

90

90,5

91

91,5

92

92,5

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15

%

 

k 

"k" Değerine Bağlı Başarı Yüzdesi Değişimi 

Yüzde…

Ölçüt 

k 
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k-NN – TF-IDF ağırlıklandırma yöntemi 

 

k-NN algoritması için TF-IDF ağırlıklandırma yönteminde kullanılan eğitim 

kümesinin vektör uzay modelinin bir kesiti gösterilmişti (Bkz. Şekil 3.7). Bu eğitim 

verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Özet algoritma sonuçları Çizelge 3.7’de verilmiştir. 

 

Çizelge 3.7. Dinamik çalışma k-NN - TF-IDF ağırlıklandırma yöntemi sonucu 
 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Doğru 

Sınıflandırma 

Sayısı 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Sayısı 

TP 

Oranı 

FP 

Oranı 
Kesinlik  Hassasiyet F-Ölçütü 

k=1 91,0479 8,9521 1312 129 0,910 0,094 0,912 0,910 0,910 

k=2 90,4927 9,5073 1304 137 0,905 0,094 0,906 0,905 0,905 

k=3 91,8112 8,1888 1323 118 0,918 0,087 0,920 0,918 0,918 

k=4 92,2970 7,7030 1330 111 0,923 0,079 0,923 0,923 0,923 

k=5 91,6724 8,3276 1321 120 0,917 0,089 0,919 0,917 0,916 

k=6 91,8112 8,1888 1323 118 0,918 0,086 0,919 0,918 0,918 

k=7 91,1867 8,8133 1314 127 0,912 0,095 0,915 0,912 0,911 

k=8 91,6031 8,3969 1320 121 0,916 0,090 0,918 0,916 0,916 

k=9 91,1867 8,8133 1314 127 0,912 0,095 0,915 0,912 0,911 

k=10 91,2561 8,7439 1315 126 0,913 0,093 0,915 0,913 0,912 

k=11 91,3255 8,6745 1316 125 0,913 0,094 0,917 0,913 0,913 

k=12 91,4643 8,5357 1318 123 0,915 0,092 0,918 0,915 0,914 

k=13 91,4643 8,5357 1318 123 0,915 0,093 0,919 0,915 0,914 

k=14 91,3255 8,6745 1316 125 0,913 0,094 0,917 0,913 0,913 

k=15 91,2561 8,7439 1315 126 0,913 0,095 0,917 0,913 0,912 

 

En başarılı sonucun % 92,2970 ile k = 4 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.37’de 

verilmiştir. 

 

Ölçüt 

k 
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Şekil 3.37. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (TF-IDF) 

 

Naïve Bayes algoritması ikili ağırlıklandırma (Multi-variate model) 

 

Naïve Bayes algoritması için ikili ağırlıklandırma yönteminde kullanılan eğitim 

kümesinin vektör uzay modelinin bir kesiti gösterilmişti (Bkz. Şekil 3.5). Naïve 

Bayes algoritması için ikili ağırlıklandırma yönteminin başarısı % 90,9091 olarak 

bulunmuştur. Özet algoritma sonuçları Çizelge 3.8’de verilmiştir. 

 

Çizelge 3.8. Dinamik çalışma Naïve Bayes ikili ağırlıklandırma yöntemi sonucu 
 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Doğru 

Sınıflandırma 

Sayısı 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Sayısı 

TP 

Oranı 

FP 

Oranı 
Kesinlik  Hassasiyet 

F-

Ölçütü 

Naïve 

Bayes 

İkili 

90,9091 9,0909 1310 131 0,909 0,089 0,910 0,909 0,909 

 

Naïve Bayes algoritması TF ağırlıklandırma (Multinominal model) 

 

Naïve Bayes algoritması için TF ağırlıklandırma yönteminde kullanılan eğitim 

kümesinin vektör uzay modelinin bir kesiti gösterilmişti (Bkz. Şekil 3.6). Naïve 

Bayes algoritması için TF ağırlıklandırma yönteminin başarısı % 90,7009 olarak 

bulunmuştur. Özet algoritma sonuçları Çizelge 3.9’da verilmiştir. 
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Çizelge 3.9. Dinamik çalışma Naïve Bayes TF ağırlıklandırma yöntemi sonucu 
 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

Doğru 

Sınıflandırma 

Sayısı 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Sayısı 

TP 

Oranı 

FP 

Oranı 
Kesinlik  Hassasiyet 

F-

Ölçütü 

Naïve 

Bayes 

TF 

90,7009 9,2991 1307 134 0,907 0,095 0,907 0,907 0,907 

 

3.5.2. Dinamik çalışma 

 

Dinamik çalışma için e-ticaret sitelerinin en az belirlenen yüzdesinde ortak olarak 

geçen kelimeler ile anahtar kelime sözlüğü oluşturulmuş, ardından k-NN (ikili, TF ve 

TF-IDF) ve Naïve Bayes (ikili ve TF) algoritmaları uygulanmıştır. Dinamik çalışma 

belirlenen yüzde değerinin değişiminin modelin başarısını nasıl etkilediğini görmek 

amacıyla %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30, %35 ve %40 değerleri ile 

algoritmalar üzerinde uygulanmıştır.  

 

k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yöntemi 

 

Eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yöntemi %0, %5, %10, 

%15, %20, %25, %30, %35 ve %40 değerleri ile uygulanmıştır. 

 

%0 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %0’ında ortak olarak geçen kelimeler yani tüm kelimeler 

dikkate alınarak elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili 

ağırlıklandırma yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 

10, 11, 12, 13, 14 ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 

3.10 ve Çizelge 3.11’de verilmiştir. 

 

 

 

 

k 
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Çizelge 3.10. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%0) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

83,0593 83,6312 80,6290 80,1287 78,4846 77,9843 77,0550 76,4117 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

16,9407 16,3688 19,3710 19,8713 21,5154 22,0157 22,9450 23,5883 

 

Çizelge 3.11. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%0) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

75,5540 74,8392 73,9814 73,8385 73,2666 72,6948 72,0515 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

24,4460 25,1608 26,0186 26,1615 26,7334 27,3052 27,9485 

  

En başarılı sonucun % 83,6312 ile k = 2 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.38’de 

verilmiştir. 

 

 
Şekil 3.38. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%0) (İkili) 
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%5 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak elde 

edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.12 ve Çizelge 3.13’te 

verilmiştir. En başarılı sonucun % 87,108 ile k = 2 olduğu durumda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.39’dadır. 

 

Çizelge 3.12. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%5) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

86,9686 87,1080 84,7387 84,4599 83,5540 83,0662 82,5784 82,0906 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

13,0314 12,8920 15,2613 15,5401 16,4460 16,9338 17,4216 17,9094 

 

Çizelge 3.13. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%5) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

81,6725 81,3240 80,8362 80,5575 80,0000 79,7213 79,5122 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

18,3275 18,6760 19,1638 19,4425 20,0000 20,2787 20,4878 

  

 
Şekil 3.39. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%5) (İkili) 
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%10 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %10’unda ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.14 ve Çizelge 3.15’tedir. 

En başarılı sonucun % 88,7648 ile k = 3 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.40’ta verilmiştir. 

 

Çizelge 3.14. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%10) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

88,2763 88,4857 88,7648 88,6950 88,4857 88,3461 87,6483 88,4857 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

11,7237 11,5143 11,2352 11,3050 11,5143 11,6539 12,3517 12,5611 

 

Çizelge 3.15. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%10) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

87,3692 87,0900 86,9505 86,3922 86,3224 86,3224 86,1130 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

12,6308 12,9100 13,0495 13,6078 13,6776 13,6776 13,8870 

 

 
Şekil 3.40. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%10) (İkili) 
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%15 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.16 ve Çizelge 3.17’dedir. 

En başarılı sonucun % 90,5660 ile k = 4 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.41’dedir. 

 

Çizelge 3.16. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%15) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

89,3781 90,0070 90,4962 90,5660 90,0070 89,6576 89,3082 89,1684 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

10,6219 9,9930 9,5038 9,4340 9,9930 10,3424 10,6918 10,8316 

 

Çizelge 3.17. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%15) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

88,7491 88,6094 88,6792 88,9588 88,7491 88,8190 88,7491 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

11,2509 11,3906 11,3208 11,0412 11,2509 11,1810 11,2509 

 

 
Şekil 3.41. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%15) (İkili) 
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%20 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.18 ve Çizelge 3.19’dadır. 

En başarılı sonucun % 90,8836 ile k = 4 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.42’dedir. 

 

Çizelge 3.18. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%20) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

89,0603 90,3226 90,6732 90,8836 90,6732 90,9537 90,8135 90,6732 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

10,9397 9,6774 9,3268 9,1164 9,3268 9,0463 9,1865 9,3268 

 

Çizelge 3.19. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%20) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,4628 90,3226 90,3927 90,3927 90,5330 90,6031 90,5330 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,5372 9,6774 9,6073 9,6073 9,4670 9,3969 9,4670 

 

 
Şekil 3.42. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%20) (İkili) 
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%25 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.20 ve Çizelge 3.21’dedir. 

En başarılı sonucun % 91,8353 ile k = 6 ve k = 7 olduğu durumda elde edilmiştir. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.43’tedir. 

 

Çizelge 3.20. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%25) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,2303 90,9979 91,3468 91,4864 91,7655 91,8353 91,8353 91,7655 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,7697 9,0021 8,6532 8,5136 8,2345 8,1647 8,1647 8,2345 

 

Çizelge 3.21. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%25) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

91,6957 91,6260 91,5562 91,4864 91,6260 91,5562 91,4864 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

8,3043 8,3740 8,4438 8,5136 8,3740 8,4438 8,5136 

 

 

Şekil 3.43. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%25) (İkili) 
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%30 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.22 ve Çizelge 3.23’tedir. 

En başarılı sonucun %90,7368 ile k = 10 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.44’tedir. 

 

Çizelge 3.22. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%30) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

89,5439 89,8947 89,8246 89,9649 90,1053 90,3158 90,4561 90,5965 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

10,4561 10,1053 10,1754 10,0351 9,8947 9,6842 9,5439 9,4035 

 

Çizelge 3.23. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%30) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,5965 90,7368 90,5965 90,5965 90,5965 90,5965 90,5965 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,4035 9,2632 9,4035 9,4035 9,4035 9,4035 9,4035 

 

 

Şekil 3.44. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%30) (İkili) 
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%35 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 24 ve Çizelge 25’te 

verilmiştir. En başarılı sonucun % 91,6783 ile k = 2 ve k = 15 olduğu durumlarda 

elde edilmiştir. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.45’tedir. 

 

Çizelge 3.24. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%35) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

91,6084 91,6783 91,4685 91,4685 91,4685 91,4685 91,4685 91,4685 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

8,3916 8,3217 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 

 

Çizelge 3.25. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%35) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

91,4685 91,4685 91,4685 91,4685 91,4685 91,4685 91,6783 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,3217 

 

 

Şekil 3.45. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%35) (İkili) 
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%40 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %40’ında ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.36 ve Çizelge 3.37’de 

verilmiştir. Sonucun % 78,8612 ile 1-15 arasındaki tüm k değerleri için elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.46’dadır. 

 

Çizelge 3.26. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%40) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

72,8612 72,8612 72,8612 72,8612 72,8612 72,8612 72,8612 72,8612 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

27,1388 27,1388 27,1388 27,1388 27,1388 27,1388 27,1388 27,1388 

 

Çizelge 3.27. Dinamik çalışma k-NN ikili ağırlıklandırma sonucu (%40) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

72,8612 72,8612 72,8612 72,8612 72,8612 72,8612 72,8612 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

27,1388 27,1388 27,1388 27,1388 27,1388 27,1388 27,1388 

 

 

Şekil 3.46. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%40) (İkili) 
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k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma için sonuçların karşılaştırılması 

 

Eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yöntemi için farklı 

oranların kullanılmasıyla elde edilen sonuçların karşılaştırılması Çizelge 3.28’de 

verilmiştir. En başarılı sonucun %91,8353 başarıyla %25 ve k = 7 olduğu durumda 

elde edildiği gözlemlenmiştir. 

 

Çizelge 3.28. k-NN ikili için sonuçların karşılaştırılması 

  
0% 5% 10% 15% 20% 25% 30% 35% 40% 

Başarı 

Yüzdesi (%) 
83,6312 87,108  88,7648 90,5660 90,8836 91,8353 90,7368 91,6783 78,8612 

k Değeri 2 2 3 4 4 7 10 2,15 1-15 

 

k-NN algoritması TF ağırlıklıklandırma yöntemi 

 

Eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yöntemi %0, %5, %10, 

%15, %20, %25, %30, %35 ve %40 değerleri ile uygulanmıştır. 

 

%0 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %0’ında ortak olarak geçen kelimeler yani tüm kelimeler 

dikkate alınarak elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF 

ağırlıklandırma yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 

10, 11, 12, 13, 14 ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 

3.29 ve Çizelge 3.30’da verilmiştir.  

 

En başarılı sonucun % 85,2752 ile k = 2 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.47’de 

verilmiştir. 

 

 

 

   Yüzde 
   Değeri 

Ölçüt 
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Çizelge 3.29. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%0) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

83,7026 85,2752 80,7005 81,9157 79,1994 80,3431 77,7698 78,1987 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

16,2974 14,7248 19,2995 18,0843 20,8006 19,6569 22,2302 21,8013 

 

Çizelge 3.30. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%0) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

76,8406 77,1265 75,9828 76,5547 75,4110 75,6254 74,3388 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

23,1594 22,8735 24,0172 23,4453 24,5890 24,3746 25,6612 

 

 

Şekil 3.47. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%0) (TF) 

 

%5 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak elde 

edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.31 ve Çizelge 3.32’de 

verilmiştir. 
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Çizelge 3.31. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%5) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

86,5505 87,8049 84,7387 86,5505 84,7387 85,2265 83,6237 84,4599 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

13,4495 12,1951 15,2613 13,4495 15,2613 14,7735 16,3763 15,5401 

 

Çizelge 3.32. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%5) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

83,0662 83,9721 82,439 83,1359 81,8815 82,2997 80,9756 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

16,9338 16,0279 17,561 16,8641 18,1185 17,7003 19,0244 

  

En başarılı sonucun % 87,8049 ile k = 2 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.48’de 

verilmiştir. 

 

 

Şekil 3.48. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%5) (TF) 
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%10 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %10’unda ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.33 ve Çizelge 3.34’te 

verilmiştir. En başarılı sonucun % 89,1137 ile k = 4 olduğu durumda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 

3.49’da verilmiştir. 

 

Çizelge 3.33. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%10) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

88,8346 89,7418 88,2763 89,1137 87,7879 88,7648 87,3692 88,0670 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

11,1654 10,2582 11,7237 10, 8863 12,2121 11,2352 12,6308 11,9330 

 

Çizelge 3.34. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%10) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

87,4389 87,7181 86,7411 87,0202 86,6713 86,8807 86,8109 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

12,5611 12,2819 13,2589 12,9798 13,3287 13,1193 13,1891 

  

 

Şekil 3.49. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%10) (TF) 
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%15 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.35 ve Çizelge 3.36’da 

verilmiştir. En başarılı sonucun % 91,5444 ile k = 4 olduğu durumda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 

50’de verilmiştir. 

 

Çizelge 3.35. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%15) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,3564 90,7757 90,2166 91,5444 90,7757 91,4046 90,6359 90,8456 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,6436 9,2243 9,7834 8,4556 9,2243 8,5954 9,3641 9,1544 

 

Çizelge 3.36. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%15) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,2865 90,6359 90,0769 90,0769 89,3082 89,5178 89,3781 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,7135 9,3641 9,9231 9,9231 10,6918 10,4822 10,6219 

 

 

Şekil 3.50. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%15) (TF) 
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%20 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.37 ve Çizelge 3.38’dedir. 

En başarılı sonucun % 91,5849 ile k = 4 ve k = 6 olduğu durumda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.51’dedir. 

 

Çizelge 3.37. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%20) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,4628 89,9018 91,0238 91,5849 91,0238 91,5849 91,0940 91,5147 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,5372 10,0982 8,9762 8,4151 8,9762 8,4151 8,9060 8,4853 

 

Çizelge 3.38.  Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%20) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

91,2342 91,5147 91,3745 91,4446 91,0940 91,3745 91,0940 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

8,7658 8,4853 8,6255 8,5554 8,9060 8,6255 8,9060 

  

 

Şekil 3.51. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%20) (TF) 
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%25 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.39 ve Çizelge 3.40’tadır. 

En başarılı sonucun % 91,4166 ile k = 10 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.52’dedir.. 

 

Çizelge 3.39. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%25) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,0907 89,4627 90,6490 90,5792 91,2073 90,9281 90,7188 90,9281 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,9093 10,5373 9,3510 9,4208 8,7927 9,0719 9,2812 9,0719 

 

Çizelge 3.40. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%25) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

91,3468 91,4166 91,2770 91,2770 90,9979 90,9281 90,9979 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

8,6532 8,5834 8,7230 8,7230 9,0021 9,0719 9,0021 

  

 

Şekil 3.52. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%25) (TF) 
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%30 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.41 ve Çizelge 3.42’dedir. 

En başarılı sonucun % 91,0175 ile k = 8 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.53’tedir. 

 

Çizelge 3.41. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%30) (k=1...8) 
 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

86,7368 85,6140 90,1053 89,0526 90,0351 90,2456 90,9474 91,0175 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

13,2632 14,3860 9,8947 10,9474 9,9649 9,7544 9,0526 8,9825 

 

Çizelge 3.42. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%30) (k=9...15) 
 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,8772 90,5263 90,3860 90,3860 90,3158 90,5263 90,3860 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,1228 9,4737 9,6140 9,6140 9,6842 9,4737 9,6140 

  

 

Şekil 3.53. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%30) (TF) 
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%35 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.43 ve Çizelge 3.44’tedir. 

En başarılı sonucun % 91,3986 ile k = 15 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.54’tedir. 

 

Çizelge 3.43. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%35) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

88,1119 87,9021 90,1399 89,6503 90,4895 90,2098 90,7692 90,7692 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

11,8881 12,0979 9,8601 10,3497 9,5105 9,7902 9,2308 9,2308 

 

Çizelge 3.44. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%35) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,8392 90,9091 91,3287 90,9790 91,1189 90,9790 91,3986 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,1608 9,0909 8,6713 9,0210 8,8811 9,0210 8,6014 

 

 

Şekil 3.54. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%35) (TF) 
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%40 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %40’ında ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında  “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.45 ve Çizelge 3.46’dadır. 

En başarılı sonucun % 75,7363 ile k = [2, 14 ve 15] olduğu durumlarda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.55’tedir.. 

 

Çizelge 3.45. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%40) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

75,0351 75,7363 75,5961 75,5259 75,3857 75,3857 75,3857 75,5961 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

24,9649 24,2637 24,4039 24,4741 24,6143 24,6143 24,6143 24,4039 

 

Çizelge 3.46. Dinamik çalışma k-NN TF ağırlıklandırma sonucu (%40) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,7363 75,7363 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

24,4039 24,4039 24,4039 24,4039 24,4039 24,2637 24,2637 

  

 

Şekil 3.55. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%40) (TF) 
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k-NN algoritması TF ağırlıklandırma için sonuçların karşılaştırılması 

 

Eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF ağırlıklandırma yöntemi için farklı 

oranların kullanılmasıyla elde edilen sonuçların karşılaştırılması Çizelge 3.47’de 

verilmiştir. En başarılı sonucun %91,5849 başarıyla %20 ve k = 4 olduğu durumda 

elde edildiği gözlemlenmiştir. 

 

Çizelge 3.47. k-NN TF ağırlıklandırma için sonuçların karşılaştırılması 

  0% 5% 10% 15% 20% 25% 30% 35% 40% 

Başarı 

Yüzdesi (%) 
85,2752 87,8049 89,1137 91,5444 91,5849 91,4166 91,0175 91,3986 75,7363 

k Değeri 2 2 4 4 4 10 8 15 2,14,15 

 

k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklıklandırma yöntemi 

 

Eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma yöntemi %0, %5, 

%10, %15, %20, %25, %30, %35 ve %40 değerleri ile uygulanmıştır. 

 

%0 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %0’ında ortak olarak geçen kelimeler yani tüm kelimeler 

dikkate alınarak elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF 

ağırlıklandırma yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 

10, 11, 12, 13, 14 ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 

3.48 ve Çizelge 3.49’da verilmiştir. 

 

Çizelge 3.48. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%0) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

83,7026 85,2752 80,7005 81,9157 79,1994 80,3431 77,7698 78,1987 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

16,2974 14,7248 19,2995 18,0843 20,8006 19,6569 22,2302 21,8013 

Yüzde 
   Değeri 

Ölçüt 
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Çizelge 3.49. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%0) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

76,8406 77,1265 75,9828 76,5547 75,4110 75,6254 74,3388 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

23,1594 22,8735 24,0172 23,4453 24,5890 24,3746 25,6612 

 

En başarılı sonucun % 85,2752 ile k = 2 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.56’da 

verilmiştir. 

 

 

Şekil 3.56. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%0) (TF-IDF) 

 

%5 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak elde 

edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma yönteminin 

uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” 

değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.50 ve Çizelge 3.51’de 

verilmiştir. 
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Çizelge 3.50. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%5) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

86,5505 87,8049 84,7387 86,5505 84,7387 85,2265 83,6237 84,4599 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

13, 495 12,1951 15,2613 13,4495 15,2613 14,7735 16,3763 15,5401 

 

Çizelge 3.51. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%5) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

83,0662 83,9721 82,439 83,1359 81,8815 82,2997 80,9756 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

16,9338 16,0279 17,561 16,8641 18,1185 17,7003 19,0244 

  

En başarılı sonucun % 87,8049 ile k = 2 olduğu durumda elde edildiği görülmüştür. 

“k” değerine bağlı olarak algoritma başarı yüzdesinin değişimi Şekil 3.57’de 

verilmiştir. 

 

 

Şekil 3.57. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%5) (TF-IDF) 
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%10 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %10’unda ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma 

yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 

ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.52 ve Çizelge 

3.53’dedir. En başarılı sonucun % 89,1137 ile k = 4 olduğu durumda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.58’dedir. 

 

Çizelge 3.52. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%10) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

88,8346 89,7418 88,2763 89,1137 87,7879 88,7648 87,3692 88,0670 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

11,1654 10,2582 11,7237 10,8863 12,2121 11,2352 12,6308 11,9330 

 

Çizelge 3.53. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%10) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

87,4389 87,7181 86,7411 87,0202 86,6713 86,8807 86,8109 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

12,5611 12,2819 13,2589 12,9798 13,3287 13,1193 13,1891 

  

 

Şekil 3.58. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%10) (TF-IDF) 

88,8346 

89,7418 

88,2763 

89,1137 

87,7879 

88,7648 

87,3692 

88,067 

87,4389 

87,7181 

86,7411 

87,0202 

86,6713 
86,8807 86,8109 

85

86

87

88

89

90

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15

%

 

k 

"k" Değerine Bağlı Başarı Yüzdesi Değişimi 

Yüzde…



 91 

%15 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma 

yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 

ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.54 ve Çizelge 

3.55’tedir. En başarılı sonucun % 91,5444 ile k = 4 olduğu durumda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.59’dadır. 

 

Çizelge 3.54. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%15) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,3564 90,7757 90,2166 91,5444 90,7757 91,4046 90,6359 90,8456 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,6436 9,2243 9,7834 8,4556 9,2243 8,5954 9,3641 9,1544 

 

Çizelge 3.55. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%15) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,2865 90,6359 90,0769 90,0769 89,3082 89,5178 89,3781 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,7135 9,3641 9,9231 9,9231 10,6918 10,4822 10,6219 

 

 

Şekil 3.59. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%15) (TF-IDF) 
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%20 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma 

yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 

ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.56 ve Çizelge 

3.57’de verilmiştir. En başarılı sonucun % 91,5849 ile k = 4 ve k = 6 olduğu 

durumda elde edildiği görülmüştür. “k” değerine bağlı olarak algoritma başarı 

yüzdesinin değişimi Şekil 3.60’ta verilmiştir. 

 

Çizelge 3.56. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%20) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,4628 89,9018 91,0238 91,5849 91,0238 91,5849 91,0940 91,5147 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,5372 10,0982 8,9762 8,4151 8,9762 8,4151 8,9060 8,4853 

 

Çizelge 3.57. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%20) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

91,2342 91,5147 91,3745 91,4446 91,0940 91,3745 91,0940 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

8,7658 8,4853 8,6255 8,5554 8,9060 8,6255 8,9060 

 

 

Şekil 3.60. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%20) (TF-IDF) 
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%25 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma 

yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 

ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.58 ve Çizelge 

3.59’dadır. En başarılı sonucun % 91,4166 ile k = 10 olduğu durumda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.61’dedir 

 

Çizelge 3.58. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%25) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,0907 89,4627 90,6490 90,5792 91,2073 90,9281 90,7188 90,9281 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,9093 10,5373 9,3510 9,4208 8,7927 9,0719 9,2812 9,0719 

 

Çizelge 3.59. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%25) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

91,3468 91,4166 91,2770 91,2770 90,9979 90,9281 90,9979 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

8,6532 8,5834 8,7230 8,7230 9,0021 9,0719 9,0021 

 

 

Şekil 3.61. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%25) (TF-IDF) 
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%30 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma 

yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 

ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.60 ve Çizelge 

3.61’dedir. En başarılı sonucun % 91,0175 ile k = 8 olduğu durumda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.62’dedir. 

 

Çizelge 3.60. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%30) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

86,7368 85,6140 90,1053 89,0526 90,0351 90,2456 90,9474 91,0175 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

13,2632 14,3860 9,8947 10,9474 9,9649 9,7544 9,0526 8,9825 

 

Çizelge 3.61. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%30) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,8772 90,5263 90,3860 90,3860 90,3158 90,5263 90,3860 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,1228 9,4737 9,6140 9,6140 9,6842 9,4737 9,6140 

 

 

Şekil 3.62. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%30) (TF-IDF) 
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%35 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma 

yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 

ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.62 ve Çizelge 

3.63’tedir. En başarılı sonucun % 91,3986 ile k = 15 olduğu durumda elde edildiği 

görülmüştür. “k” değerine bağlı algoritma başarı yüzdesi değişimi Şekil 3.63’tedir. 

 

Çizelge 3.62. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%35) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

88,1119 87,9021 90,1399 89,6503 90,4895 90,2098 90,7692 90,7692 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

11,8881 12,0979 9,8601 10,3497 9,5105 9,7902 9,2308 9,2308 

 

Çizelge 3.63. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%35) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

90,8392 90,9091 91,3287 90,9790 91,1189 90,9790 91,3986 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

9,1608 9,0909 8,6713 9,0210 8,8811 9,0210 8,6014 

 

 

Şekil 3.63. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%35) (TF-IDF) 
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%40 oranı ile elde edilen veri kümesi 

 

E-ticaret sitelerinin en az %40’ında ortak olarak geçen kelimeler dikkate alınarak 

elde edilen eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma 

yönteminin uygulanmasında “k” değeri için “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 

ve 15” değerleri denenmiştir. Algoritma başarı yüzdeleri Çizelge 3.64 ve Çizelge 

3.65’te verilmiştir. En başarılı sonucun % 75,7363 ile k = [2, 14 ve 15] olduğu 

durumlarda elde edildiği görülmüştür. “k” değerine bağlı olarak algoritma başarı 

yüzdesinin değişimi Şekil 3.64’te verilmiştir. 

 

Çizelge 3.64.  Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%40) (k=1...8) 

 

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

75,0351 75,7363 75,5961 75,5259 75,3857 75,3857 75,3857 75,5961 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

24,9649 24,2637 24,4039 24,4741 24,6143 24,6143 24,6143 24,4039 

 

Çizelge 3.65. Dinamik çalışma k-NN TF-IDF ağırlıklandırma (%40) (k=9...15) 

 

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,7363 75,7363 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

24,4039 24,4039 24,4039 24,4039 24,4039 24,2637 24,2637 

  

 

Şekil 3.64. “k” değerine bağlı başarı yüzdesi değişimi (%40) (TF-IDF) 

75,0351 

75,7363 

75,5961 

75,5259 

75,3857 75,3857 75,3857 

75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 

75,7363 75,7363 

74,6

74,8

75

75,2

75,4

75,6

75,8

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15

%

 

k 

"k" Değerine Bağlı Başarı Yüzdesi Değişimi 

Yüzde…



 97 

k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma için sonuçların karşılaştırılması 

 

Eğitim verisi üzerinde k-NN algoritması TF-IDF ağırlıklandırma yöntemi için farklı 

oranların kullanılmasıyla elde edilen sonuçların karşılaştırılması Çizelge 3.66’ta 

verilmiştir. En başarılı sonucun %91,5849 başarıyla %20 ve k = 4 olduğu durumda 

elde edildiği gözlemlenmiştir. 

 

Çizelge 3.66.  k-NN TF-IDF ağırlıklandırma için sonuçların karşılaştırılması 

  
0% 5% 10% 15% 20% 25% 30% 35% 40% 

Başarı 

Yüzdesi (%) 
85,2752 87,8049 89,1137 91,5444 91,5849 91,4166 91,0175 91,3986 75,7363 

k Değeri 2 2 4 4 4 10 8 15 2,14,15 

 

Naïve Bayes algoritması ikili ağırlıklandırma (Multi-variate model) 

 

E-ticaret sitelerinin en az %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30, %35, %40’ında ortak 

olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü oluşturmada kullanılması ile elde edilen 

eğitim kümesi üzerinde Naïve Bayes algoritması ikili ağırlıklandırma yöntemi 

kullanılmıştır. Eğitim kümesinin vektör uzay modeline ait kesitler verilmişti (Bkz. 

Şekil 3.8-3.16). Naïve Bayes başarı yüzdeleri Çizelge 3.67’de verilmiştir. En başarılı 

sonucun % 90,7188 ile e-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak geçen 

kelimelerin dikkate alınmasıyla oluşturulan eğitim kümesi kullanıldığında elde 

edildiği görülmüştür.  

 

Çizelge 3.67. Dinamik çalışma Naïve Bayes ikili ağırlıklandırma yöntemi sonucu  

 

%0 %5 %10 %15 %20 %25 %30 %35 %40 

Naïve Bayes 

(ikili) 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

85,2037 86,5505 88,2066 90,3564 89,9719 90,7188 88,8421 90,4196 72,8612 

Naïve Bayes 

(ikili)  

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

14,7963 13,4495 11,7934 9,6436 10,0281 9,2812 11,1579 9,5804 27,1388 

   Yüzde 
   Değeri 

Ölçüt 

    Kelime      

    Yüzdesi 
Algoritma Yüzdesi 
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Naïve Bayes algoritması TF ağırlıklandırma (Multinominal model) 

 

E-ticaret sitelerinin en az %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30, %35, %40’ında ortak 

olarak geçen kelimelerin anahtar sözlüğü oluşturmada kullanılması ile elde edilen 

eğitim kümesi üzerinde Naïve Bayes algoritması TF ağırlıklandırma yöntemi 

kullanılmıştır. Eğitim kümesinin vektör uzay modeline ait kesitler verilmişti (Bkz. 

Şekil 3.17-3.25). Naïve Bayes başarı yüzdeleri Çizelge 3.68’da verilmiştir. En 

başarılı sonucun % 90,7433 ile e-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak 

geçen kelimelerin dikkate alınmasıyla oluşturulan eğitim kümesi kullanıldığında elde 

edildiği görülmüştür.  

 

Çizelge 3.68. Dinamik çalışma Naïve Bayes TF ağırlıklandırma yöntemi sonucu  

 

%0 %5 %10 %15 %20 %25 %30 %35 %40 

Naïve Bayes (TF) 

Doğru 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

88,1344 88,7805 90,3001 90,3564 90,7433 89,4627 88,2807 88,7413 52,8050 

Naïve Bayes (TF) 

Yanlış 

Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 

11,8656 11,2195 9,6999 9,6436 9,2567 10,5373 11,7193 11,2587 47,1950 

 

3.6. Statik ve Dinamik Çalışma Sonuçlarının Karşılaştırılması 

 

Statik çalışmada uygulanan yöntemlerden k-NN algoritması için ikili (k=3), TF 

(k=4) ve TF-IDF (k=4) ile Naïve Bayes algoritması için ikili ve TF ağırlıklandırma 

yöntemi sonuçları Çizelge 3.69’da karşılaştırılmıştır. En başarılı sonuç k-NN 

algoritması TF ve TF-IDF ağırlıklandırma yöntemleri ile %92,2790 olarak elde 

edilmiştir. Dinamik çalışmada uygulanan yöntemlerden k-NN algoritması için ikili 

(k=6,7), TF (k=4) ve TF-IDF (k=4) ile Naïve Bayes algoritması için ikili ve TF 

ağırlıklandırma yöntemi sonuçları Çizelge 3.70’te karşılaştırılmıştır. En başarılı 

sonuca k-NN algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin %25 oranı ile elde edilen 

veri üzerinde uygulanması ile %91,8353 olarak k = 6 ya da k = 7 olduğu durumda 

ulaşılmıştır. 

 

Algoritma Yüzdesi 

 

    Kelime 

   Yüzdesi 
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Çizelge 3.69. Statik çalışma algoritma sonuçlarının karşılaştırılması 

  k-NN  

İkili (k=3) 

k-NN  

TF (k=4) 

k-NN  

TF-IDF (k=4) 

Naïve Bayes 

İkili 

Naïve Bayes 

TF 

Doğru Sınıflandırma 
Yüzdesi (%) 

91,4643 92,2970 92,2970 90,9091 90,7009 

Yanlış Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 
8,5357 8,1888 7,7030 9,0909 9,2991 

Doğru Sınıflandırma 

Sayısı 
1318 1330 1330 1310 1307 

Yanlış Sınıflandırma 

Sayısı 
123 111 111 131 134 

TP Oranı 0,819 0,923 0,923 0,909 0,907 

FP Oranı 0,160 0,079 0,079 0,089 0,095 

Kesinlik  0,848 0,923 0,923 0,910 0,907 

Hassasiyet 0,819 0,923 0,923 0,909 0,907 

F-Ölçütü 0,818 0,923 0,923 0,909 0,907 

 

Çizelge 3.70. Dinamik çalışma algoritma sonuçlarının karşılaştırılması 

 

k-NN 

İkili 

(k=6,7) (%25) 

k-NN 

TF 

(k=4) (%20) 

k-NN 

TF-IDF  

(k=4) (%20) 

Naïve Bayes 

İkili  

(%25) 

Naïve Bayes 

TF  

(%20) 

Doğru Sınıflandırma 
Yüzdesi (%) 

91,8353 91,5849 91,5849 90,7188 90,7433 

Yanlış Sınıflandırma 

Yüzdesi (%) 
8,1647 8,4151 8,4151 9,2812 9,2567 

Doğru Sınıflandırma 

Sayısı 
1316 1306 1306 1181 1212 

Yanlış Sınıflandırma 

Sayısı 
117 120 120 199 168 

TP Oranı 0,918 0,916 0,916 0,856 0,878 

FP Oranı 0,086 0,087 0,087 0,140 0,120 

Kesinlik 0,919 0,917 0,917 0,859 0,879 

Hassasiyet 0,918 0,916 0,916 0,856 0,878 

F-Ölçütü 0,918 0,916 0,916 0,856 0,878 

Ölçüt 

Algoritma 

Algoritma 

Ölçüt 
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Statik ve dinamik çalışmada kullanılan algoritmaların kıyaslandığında iki çalışma 

arasındaki farkın çok az ((% 0,4437) olduğu görülmüştür. En başarılı sonuç statik 

anahtar kelimelerin seçilmesiyle yapılan statik çalışmada eğitim verisi üzerinde       

k-NN algoritması TF ve TF-IDF (k=4) ağırlıklandırma yöntemleri uygulanarak 

%92,2790 olarak elde edilmiştir.  

 

Statik çalışma ve dinamik çalışma sonuçları arasındaki farkın çok az (% 0,4437) 

olmasının sebebi anahtar kelime sözlüğünün oluşturulması aşamasında statik olan 

statik çalışmada e-ticaret sitesi sınıfını yansıtan doğru anahtar kelimelerin seçilmiş 

olmasıdır. Statik çalışmadaki kelimelerin büyük bir bölümünün dinamik çalışmadaki 

kelimeler tarafından kapsandığı görülmüştür. Eğer statik çalışmanın anahtar 

sözlüğünü oluştururken e-ticaret sitelerinde ortak olarak sıklıkla geçtiği düşünülen 

kelimeler yerine ilgisiz kelimeler seçilmiş olsaydı modelin başarısının daha düşük 

olduğu görülecekti. 

 

Her ne kadar kullanılan veri kümesine bağlı olarak statik çalışma dinamik 

çalışmadan daha başarılı bir sonuç üretmiş olsa da, birbirine çok yakın doğruluk 

derecesinde sonuçlar elde edilmiştir. Statik çalışma az bir farkla (% 0,4437) daha iyi 

olmasına rağmen sadece e-ticaret sınıfı üzerinde değil, farklı sınıflar için de 

uygulanabilirliliği olduğu ve yenilenmeye açık olduğu için geliştirilen uygulama için 

dinamik çalışmanın kullanılması tercih edilmiştir. Dinamik çalışmada k-NN 

algoritması ikili ağırlıklandırma yönteminin %25 oranıyla elde edilen veri üzerinde 

uygulanması ile %91,8353 olarak k = 7 olduğu durumda en başarılı sonuca 

ulaşılmıştır.  

 

Ardından bu bilgiler doğrultusunda oluşturulacak olan eğitim modelinin girdi olarak 

kullanılacağı bir uygulama ara yüzü geliştirilmiştir. Söz konusu model kullanılarak 

ara yüz ekranına girilecek sitelerin hangi sınıfa dâhil olduğu sonucuna ulaşılacaktır. 
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3.7. Uygulama Ara Yüzü 

 

Uygulama ara yüzü Java programlama dili ve SWING
1
 Kütüphanesi kullanılarak 

yapılmıştır. Kullanıcının uygulamayı kolay bir şekilde kullanabilmesi için sade bir 

ara yüz tasarlanmıştır. Uygulama ara yüzü iki ana ekrandan oluşmaktadır: 

1. Sorgulama ekranı 

2. Eğitim ekranı 

 

3.7.1. Eğitim ekranı 

 

Eğitim ekranının amacı kullanıcının var olan eğitim kümesine yeni site isimleri ve 

bunlara ait sınıf bilgilerini girerek ekleme yapması ve daha sonra “Sorgulama 

Ekranı”nda kullanılmak üzere yeni bir eğitim modeli oluşturmasını sağlamaktır. Yeni 

eğitim modeli, Bölüm 3.5’te oluşturulan eğitim modelini oluştururken kullanılan 

internet sitelerinin listesine yeni site isimlerinin eklenmesiyle ve modelin bu yeni 

listeye göre tekrar eğitilmesiyle oluşturulmaktadır. Eğitim Ekranının görüntüsü Şekil 

3.65’te verilmiştir. 

 

 
Şekil 3.65. Uygulama eğitim ekranı görüntüsü 

 

                                                
1 SWING kütüphanesi Java dili ile görsel kullanıcı ara yüzü geliştirmekte kullanılmaktadır [51]. 
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Eğitim ekranına veri kümesine eklenmesi istenen internet sitesinin adı yazılır, site e-

ticaret sitesi ise “E-TİCARET SİTESİ” kutucuğu, e-ticaret sitesi değilse                 

“E-TİCARET SİTESİ DEĞİL” kutucuğu işaretlenir. Birden fazla veri girilmek 

isteniyorsa Şekil 3.66’daki “Satır Ekle” düğmesine basılarak satır sayısı çoğaltılarak 

bilgilerin girişi yapılır.  

 

 

Şekil 3.66. Satır ekle düğmesi 

 

Bölüm 3.6’da en iyi sonucu veren yüzde oranı %25 olarak bulunmuş ve mevcut 

eğitim modelini oluşturmada kullanılmıştı. Bununla birlikte kullanıcı eğer isterse 

Şekil 3.67’de “Ortak Kelime Yüzdesi” olarak adlandırılan, ortak kelimeleri 

oluştururken hesaba hatılacak en az e-ticaret sitesi sayısı alanını değiştirebilmektedir. 

 

 

Şekil 3.67. Ortak kelime yüzdesi girişi 

 

Şekil 3.68’deki “Modeli Yeniden Eğit” düğmesine basıldığı zaman girilen bilgiler 

hesaba katılarak yeni bir eğitim modeli oluşturulur. 

 

 

Şekil 3.68. Modeli yeniden eğit düğmesi 

 

Yeni eğitim modeline ait sonuçlar Şekil 3.69’daki “Eğitim Modeli Sonuçları” 

kısmında ekrana gelir. 
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Şekil 3.69. Eğitim modeli sonuçları ekranı 

 

3.7.2. Sorgulama ekranı 

 

Sorgulama ekranının amacı kullanıcının yazdığı internet sitesinin e-ticaret sitesi olup 

olmadığını sınanmaktadır. Sorgulanmak istenilen sitelerin isimleri ekrandan 

alındıktan sonra arka planda daha önce anlatılmış olan metin madenciliği işlemlerine 

ve “Eğitim Ekranı”nda oluşturulan modele göre sorgulama yapılmakta ve ardından 

sorgulama sonuçları ekrana gelmektedir. Eğer “Eğitim Ekranı” kullanılmadan 

“Sorgulama Ekranı” kullanılırsa Bölüm 3.6’da seçilmiş olan mevcut eğitim modeli 

kullanılmaktadır. Sorgulama ekranı görüntüsü Şekil 3.70’te verilmiştir.  
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Şekil 3.70. Sorgulama ekranı 

 

Programın kullanımı Şekil 3.71 üzerinde örneklenerek anlatılmıştır. 

 

 
Şekil 3.71. Sorgulama ekranı ve sonuçları 

Sorgu ekranındaki alana e-ticaret sitesi olup olmadığı öğrenilmek istenen internet 

sitelerinin adresleri Şekil 3.72’deki kısma yazılır. 
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Şekil 3.72. Site ismi giriş kısmı 

 

Şekil 3.73’teki “E-Ticaret Sitesi Mi?” düğmesine basıldığı zaman girilen siteler 

önceden kurulan modele göre değerlendirilir.  

 

 
Şekil 3.73. E-ticaret sitesi mi? düğmesi 

 

Listede yanlış yazım ya da sitenin aktif olmaması gibi sebeplerden dolayı 

bağlanılamayan siteler varsa bunlar Şekil 3.74’teki “Bağlantı Sağlanamayan Siteler” 

adı altında oluşturulacak listede görüntülenir.  

 

 
Şekil 3.74. Bağlantı sağlanamayan siteler listesi 

 

Şekil 3.75’teki “Sonuçları Temizle” düğmesine tıklandığı zaman şu işlemler 

gerçekleştirilir; açık olan sekmeler kapanır, “Bağlantı Sağlanamayan Siteler” listesi 

temizlenir ve “Bağlantı Sağlanamayan Siteler” listesi ekrandan kalkar. 

 

 

Şekil 3.75. Sonuçları temizle düğmesi 

Uygulama bağlantı sağlanan ve işlemleri yapılan her bir site için sonuç verilerini 

içeren Şekil 3.76 ve 3.77’de gösterildiği gibi yeni bir sekme oluşturur. Bu 

sekmelerde girilen adrese ait şu bilgiler yer almaktadır:  
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 Siteye yönlendiren bir düğme,  

 Sitede yer alan metin,         

 Sitenin e-ticaret sitesi olma olasılığı,  

 Sitenin e-ticaret sitesi olmama olasılığı ve 

 Sonuç (sitenin e-ticaret sitesi olup olmadığı bilgisi). Sonuca ulaşmak için daha önce 

anlatılan işlemleri yapan Java kodu çalışmaktadır. 

 

 
Şekil 3.76. Uygulama sonuç ekranı (e-ticaret sitesi) 
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Şekil 3.77. Uygulama sonuç ekranı (e-ticaret sitesi değil) 
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4. SONUÇLAR VE ÖNERİLER 

 

Bu çalışmada kullanıcı tarafından belirtilen internet sitelerine bağlı olarak bu 

sitelerin içeriğini analiz eden, ardından metin madenciliği yöntemleri ile bu sitelerin 

e-ticaret sitesi olup olmadığına karar veren bir uygulama ve uygulama ara yüzü 

geliştirilmiştir.  

 

Çalışmada öncelikle metin sınıflandırma kavramı ve önemi üzerinde durulmuştur. 

Ardından metin sınıflandırma süreci ve yöntemlerinden k-NN ve Naïve Bayes 

algoritmalar ele alınmıştır. Teorik bilgi küçük boyutlu bir örnek ile birlikte 

anlatılmıştır. Ardından bir uygulama ile bu algoritmalar gerçek hayata uyarlanmıştır. 

Bir kısmı elektronik ticaret sitelerinden oluşan bir eğitim kümesi ele alınmıştır. 

Eğitim kümesi ve sorgu dokümanı için veri elde etme aşamasında Java programlama 

dilinden yararlanılmıştır. Metin madenciliği aşamalarından doküman ön işleme, 

anahtar kelime oluşturma ve vektör uzay modelinin oluşturulması aşamalarının 

ardından kullanılmaya hazır hale gelen bu veriler k-NN ve Naïve Bayes 

algoritmalarıyla kullanılmıştır.  

 

Uygulama iki çalışma ile yapılmıştır. Statik çalışmada anahtar kelimeler önceden 

belirlenmiş, dinamik çalışmada ise anahtar kelimelerin veri toplama işlemi sırasında 

dinamik olarak oluşturulması sağlanmıştır. Statik çalışma e-ticaret sitelerinde ortak 

olarak geçtiği düşünülen 30 anahtar kelimenin belirlenmesi ile k-NN (İkili, TF ve 

TF-IDF) ve Naïve Bayes (İkili ve TF-IDF) algoritmaları kullanılarak uygulanmıştır.  

 

Statik çalışma için en başarılı sonuca k-NN algoritması TF ve TF-IDF 

ağırlıklandırma yöntemleri ile %92,2790 doğruluk yüzdesi ile ulaşılmıştır. Dinamik 

çalışmada veri elde etme aşamasında e-ticaret sitelerinde geçen tüm kelimeler ve 

ortak olarak geçen kelimelerin hesaba katılmasıyla anahtar kelimeler oluşturulmuş ve 

yine k-NN (İkili, TF ve TF-IDF) ve Naïve Bayes (İkili ve TF-IDF) algoritmaları 

kullanılarak yapılmıştır. E-ticaret sitelerinin %0, %10, %15, %20, %025, %30, %35 

ve %40’ında ortak olarak geçen kelimeler ele alınmıştır. Veri kümesindeki e-ticaret 

sitelerinin %40’ından daha fazlasında aynı anda ortak olarak geçen hiç bir kelimenin 

(durak ve gereksiz kelimeler hariç) olmadığı gözlemlenmiştir. Bu 9 orana bağlı 
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olarak 9 ayrı veri kümesi oluşturulmuştur. k-NN algoritmasının her bir 

ağırlıklandırma yöntemi için 9 farklı yüzde değeri ve 15 farklı “k” değeri ile 

hesaplamalar yapılmış, program 27 (3 ağırlıklandırma * 9 yüzde) farklı veri kümesi 

ile  toplam 153 (9*15(k-NN)+9*2(Naïve Bayes)) kez çalıştırılmıştır.  

 

Statik ve dinamik çalışma sonuçları karşılaştırılmış ve çok az bir farkla statik 

çalışmanın daha iyi sonuç verdiği gözlemlenmiştir. Bunun sebebi statik çalışmadaki 

kelimelerin seçiminin doğru yapılmış olmasıdır. Geliştirilen uygulamada kendini 

uyarlayabildiği, sadece e-ticaret sınıfı üzerinde değil, farklı sınıflar  için de 

uygulanabilir olduğu ve yenilenmeye açık olduğu için dinamik olan dinamik 

çalışmanın kullanılması tercih edilmiştir. Uygulama ara yüzünün k-NN algoritması 

ikili ağırlıklandırma yönteminin %25 oranı ve k = 7 değeri ile (%91,8353) elde 

edilen veri üzerinde uygulanmasına karar verilmiştir. Ardından bu sonuçlara bağlı 

olarak oluşturulacak olan eğitim modelinin girdi olarak kullanılacağı bir uygulama 

ara yüzü geliştirilmiştir. Uygulama ara yüzü eğitim ve sorgulama ekranlarından 

oluşmaktadır. Eğitim ekranında kullanıcı var olan eğitim kümesine yeni site isimleri 

ve bunlara ait sınıf bilgilerini girerek ekleme yapabilmekte ve daha sonra sorgulama 

ekranında kullanılmak üzere yeni bir eğitim modeli oluşturabilmektedir. Sorgulama 

ekranında ise kullanıcı e-ticaret sitesi olup olmadığını öğrenmek istediği site 

isimlerini ekrana girebilmekte ve varolan eğitim modeline göre sorgulama sonucunda 

girdiği sitelerin e-ticaret sitesi olup olmadığını öğrenebilmektedir. 

 

Bu tez çalışması sonucunda kullanıma sunulan uygulama mali denetim amaçlı olarak 

kullanılabilir. Vergilendirmeden sorumlu birimler bu uygulamayı kullanarak e-ticaret 

sitelerini tespit edebilir, ardından bu site sahiplerinin vergisel yükümlülüklerini 

yerine getirip getirmediğini araştırabilir. 

 

Pazarlamacılar tarafından pazarlamayı kolaylaştırmanın yöntemlerinden birisi pazar 

bölümlendirmesi yapmaktır. Pazar bölümlendirmesi değişik kriterlere göre 

yapılabilmektedir [52]. Ticaret yapılabilecek kişi ya da işletmeleri sınıflandırmaya 

tâbi tutarak, onları daha iyi anlayıp nasıl bir pazarlama yöntemi ile onlara ulaşmak 

gerektiği belirlenebilir.  
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Uygulamanın kullanım alanları şunlar olabilir: 

 Ülkelerin vergi denetiminden sorumlu birimlerinin e-ticaret sitelerinin vergi 

mükellefiyeti tespiti için ön hazırlık, 

 Dizin sitelerinde ilgili kategori altına yapılacak ekleme sırasında kategori önerme 

(mevcut durumda e-ticaret kategorisi),  

 Endüstriyel pazarlamada pazar bölümlendirmesi yapmak için hedef kitlesi olarak 

kullanılacak e-ticaret sitelerinin tespiti: 

- Bankalar tarafından düşük faizli kredi verilmek üzere e-ticaret sitelerinin tespiti 

- GSM operatörleri tarafından uygun tarife kampanyası yapılmak üzere e-ticaret 

sitelerinin tespiti. 

 

Bu uygulama e-ticaret sitelerinin sınıflandırılması için yapılmış olmasına rağmen, 

veri setleri farklı kategorilerden olacak şekilde seçildiği takdirde farklı konulardaki 

sınıflandırma işlemleri de yapılabilmektedir.  

 

Bu tez çalışmasına dair öneriler şu şekilde sıralanmıştır: 

 Uygulamada kullanılan %91,8353 oranına bakıldığında programın 100 siteden 

8,1647 tanesinin yanlış sınıfa atandığı bilgisi görülmektedir. Bu noktada gerçekten e-

ticaret sitesi olduğu halde e-ticaret sitesi değil ya da gerçekten e-ticaret sitesi 

olmadığı halde e-ticaret sitesi olarak sınıflandırılan sitelerin ortak özellikleri 

incelenmelidir ve neden bu şekilde değerlendirildiklerinin araştırılması 

gerekmektedir. Bu amaçla bağıntı analizi çalışması yapılabilir. 

 Modellerin başarısında kampanya, fırsat, ilan, emlak, otomobil, ürün tanıtım ve 

fiyat karşılaştırma sitelerinin olumsuz yönde etkisinin olduğu düşünülmektedir. 

Çünkü bu siteler e-ticaret sitesi olmamasına rağmen içerdikleri kelimeler açısından 

algoritmalar tarafından e-ticaret sitesi olarak algılanabilmektedir. Bu konunun daha 

detaylı bir şekilde incelenerek sonuçlarının ortaya konması farklı bir çalışma olabilir. 

 Bu tez çalışması e-ticaret sitelerinin belirlenmesi için yapıldı ancak ileride bu tez 

çalışması kullanılarak yapılacak çalışmalardan birisi farklı e-ticaret sektörlere 
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yönelik anahtar kelimelerin ya da veri kümesinin belirlenmesiyle hangi e-ticaret 

sitelerinin hangi sektörede iş yaptığını analiz etmek olabilir. Sadece tekstil ya da 

sadece elektronik sektöründe iş yapanlar bulunup bu sektörlere yönelik pazarlama 

stratejileri belirlenebilir. Bu çalışma sonuca göre ilgili sektörelere uygun olarak 

bankalar tarafından kredi verme, satış yapma gibi işlemler yapılabilir. Ayrıca bu e-

ticaret sitelerinin hangi bankalarla çalıştığını bulma ayrı br çalışma konusu olabilir. 

Bu e-ticaret sektörlerine erişmek isteyen, onlara yönelik iş yapmak isteyen işletmeler 

pazar bölümlendirme yapmada bu çalışmayı bir araç olarak kullanabilir. 

 Uygulamanın etkinliğinin artırılması için veri seti çoğaltılmalıdır.  

 Eğitim modelinin oluşturulması sırasında daha çok sayıda algoritma kullanılarak 

farklı algoritmaların modelin başarısını nasıl etkilediği gözlemlenebilir. 

 Eğitim modelinin oluşturulmasında her algoritmaya ait farklı parametreler 

denenerek eğitimde algoritma başarısını artıracak parametreler kullanılabilir. 

 Kullanılan algoritmaların karşılaştırılması sırasında algoritma hızları ve hafıza 

kullanımı gibi farklı ölçütler de hesaba katılabilir. 

 Eğitim modelinin oluşturulması sırasında Özellik Çıkarımı yapılarak anahtar 

kelime sözlüğünde yer alan kelimeler içerisinden daha az öneme sahip olanlar 

çıkartılarak modelin iyileştirilip iyileştirilemeyeceğinin araştırılması gerekmektedir. 

 Uygulamanın başlangıç kısmına bir arama motoru eklenebilir. Arama motorunun 

bulduğu siteler kullanıcıya sunularak kullanıcıdan sınıf bilgisinin girilmesini 

isteyebilir. Bu veriler de eğitim verisine eklenir ve model tekrar eğitilebilir. Bu 

şekilde programın daha dinamik olması sağlanabilir. 
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EK-1. WEKA işlemlerini yapan Java kodu 

 

private void doWekaIslemleri() { 

   BufferedReader breaderTrain = null; 

   BufferedReader breaderTest = null; 

   try { 

      breaderTrain = new BufferedReader(new FileReader("C://wekayaEgitim.arff")); 

      breaderTest = new BufferedReader(new FileReader("C://wekayaTest.arff")); 

      //Eğitim ve model oluşturma için 

      Instances train = new Instances(breaderTrain); 

      train.setClassIndex(train.numAttributes() -1); 

      breaderTrain.close(); 

      //Test için 

      Instances test = new Instances(breaderTest); 

      test.setClassIndex(test.numAttributes() -1);  

      breaderTest.close(); 

      //Algoritma ve model oluşturma 

      IBk knn = new IBk(1); 

      knn.buildClassifier(train); 

      // Eğitim sonucu 

      Evaluation evalTraining = new Evaluation(train); 

      evalTraining.evaluateModel(knn, train); 

      System.out.println("\nEĞİTİM"); 

      System.err.println(evalTraining.toSummaryString());      

      System.out.println(evalTraining.toClassDetailsString());         

      System.out.println(evalTraining.toMatrixString());       

      // Eğitim sonucunu test üzerinde kullan 

      Evaluation evalTestOnTraining = new Evaluation(test); 

      evalTestOnTraining.evaluateModel(knn, test); 

      System.err.println("SINAMA"); 

      Classifier classifier; 

      try { 

          classifier = (Classifier) weka.core.SerializationHelper.read("C:\\model.model"); 

          for (int i = 0; i < test.numInstances(); i++) {  

             //Sınıf tahmini  

             double pred = classifier.classifyInstance(test.instance(i));  

             String classLabel = test.classAttribute().value((int) pred); 

             System.out.print("\n\n" + (test.numInstances()-i) + "\t SONUÇ\t\t\t: "); 

             System.err.println(classLabel); 

             //Sınıf tahmin yüzdesi  

             double[] preds = classifier.distributionForInstance(test.instance(i)); 

             System.out.println("E-Ticaret Sitesi Olma Olaslılığı\t: " + preds[0]); 

             System.out.println("E-Ticaret Sitesi Olmama Olaslılığı: " + preds[1]); 

             if (preds[0]>preds[1]) { 

                System.out.print("E-Ticaret Sitesi Olma Olaslılığı \t: "); 

                System.err.println(preds[0]); 

                System.out.println("E-Ticaret Sitesi Olmama Olaslılığı: " + preds[1]); 

             } else { 

                System.out.println("E-Ticaret Sitesi Olma Olaslılığı \t: " + preds[0]); 

                System.out.print("E-Ticaret Sitesi Olmama Olaslılığı: "); 

                System.err.println(preds[1]); 

             }                

          }                

      } catch (Exception e) { 

          e.printStackTrace(); 

      }  

   } catch (FileNotFoundException e1) { 

      System.out.println("Weka işlemleri sırasnda Hata Oluştu. 1"); 

      e1.printStackTrace(); 

   } catch (IOException e1) { 

      System.out.println("Weka işlemleri sırasnda Hata Oluştu. 2"); 

      e1.printStackTrace(); 

   } catch (Exception e1) { 

      System.out.println("Weka işlemleri sırasnda Hata Oluştu. 3"); 

      e1.printStackTrace(); 

   } 

}  
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EK-2. Dizin sitelerinden bağlantı toplama Java kodu 

 

package dizinsitesindenurltopla; 
 

import java.io.BufferedReader; 
import java.io.BufferedWriter; 
import java.io.File; 
import java.io.FileNotFoundException; 
import java.io.FileReader; 
import java.io.FileWriter; 
import java.io.IOException; 
import java.util.ArrayList; 
import java.util.List; 
import org.jsoup.Jsoup; 
import org.jsoup.nodes.Document; 
import org.jsoup.nodes.Element; 
import org.jsoup.select.Elements; 
 

public class DizinSitesindenLinkToplaAlisverisRehberiCom { 
 

    public static List<String> extractLinks(String url) throws IOException { 
        final ArrayList<String> result = new ArrayList<String>(); 
        Document doc = Jsoup.connect(url).get();//Siteye bağlan 
        //Site bilgisini içeren HTML etiketlerini seç  

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("span.urlimg");  
        for (Element link : dizinsitesindenlinks) {//Her etiketin içerisindeki url’leri al 
            result.add(link.text().replace("www.", ""));//başındaki “www.”yi sil 
        } 
        return result; 
    } 
 

    public final static void main(String[] args) throws Exception { 
        String readfile = "C:\\urltopla.txt";//dosyadan dizin sitelerinin adlarını al 
        BufferedReader br = new BufferedReader(new FileReader(readfile)); 
        BufferedWriter bw = null;  
        try { 

    //url’leri dosyaya yaz 
            bw = new BufferedWriter(new FileWriter(new File("C:\\url toplanan.txt"), true));  
            String line; 

    //dosyada dizin sitesi adı oldukça her bir dizin sitesi için 
            while ((line = br.readLine()) != null) { 
                String site = line; 
        //extractLinks(String url) metodunı çalıştır 
                List<String> links = extractLinks(site); 
                for (String link : links) { 
                    bw.write(link); //url’leri dosyaya kaydet 
                    bw.newLine(); 
                } 
            } 
        } catch (FileNotFoundException ex) { 
            ex.printStackTrace(); 
        } catch (IOException ex) { 
            ex.printStackTrace(); 
        } finally { 
            try { 
                if (bw != null) { 
                    bw.flush(); 
                    bw.close(); 
                } 
            } catch (IOException ex) { 
                ex.printStackTrace(); 
            } 
        } 
    } 
}  
 

 

  



 119 

EK-3. Çizelge 3.1. Dizin sitelerinden bağlantı toplama Java kodundaki değişiklikler 

 

SİTE ADI KOD DEĞİŞİKLİĞİ 

alisverisrehberi.com 

dizin.sitesi.web.tr 

netbul.gen.tr 

sitetanitimi.com 

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("span.urlimg"); 
for (Element link : dizinsitesindenlinks) { 
    result.add(link.text().replace("www.", "")); 
}  

benimsayfam.org 

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("a[title^=http://www.]");  
for (Element link : dizinsitesindenlinks) { 
    result.add(link.attr("title"));  
} 
 

bilgirehberi.com 

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("div.url");  
for (Element link : dizinsitesindenlinks) { 
    result.add(link.text().replace("http://.", "").replace("www.", "")); 
} 
 

buneki.org 

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("b") 
    .not("a[href^=http://www.facebook]") 
    .not("a[href^=http://www.live]") 
    .not("a[href^=http://www.buneki]"); 
for (Element link : dizinsitesindenlinks) { 
    result.add(link.attr("abs:href")); 
}  

dmoz.org 

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("a[href^=http://www.]") 
   .not("a[href^=http://www.google]")                                      
   .not("a[href^=http://www.mozilla]") 
   .not("a[href^=http://www.bing]"); 
for (Element link : dizinsitesindenlinks) { 
   result.add(link.attr("abs:href")); 
}  

linkcenneti.net 

Elements links =doc.select("a[href^=http://www.]") 

   .not("a[href^=http://www.phplinkdirectory.com]")                   

   .not("a[href^=http://www.mozilla]") 

   .not("a[href^=http://www.google]")  

   .not("a[href^=http://www.bing]") 

   .not("a[href^=http://www.phplinkdirectory]"); 

for (Element link : links) { 

    result.add(link.attr("abs:href")); 

}  

mavinokta.com 

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("span.urlimg"); 
for (Element link : dizinsitesindenlinks) { 
              result.add(link.text().replace("www.", "")); 
}  

sektoreldizin.com 

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("A[HREF^=http://www.]") 
   .not("A[HREF^=http://www.google]") 
   .not("A[HREF^=http://www.mavinokta]");  
for (Element link : dizinsitesindenlinks) { 
   result.add(link.attr("HREF") 
   .replace("www.", "").replace("http://", "")); 
}  

trdizin.org 

Elements dizinsitesindenlinks= doc.select("a[href^=http://www.]") 
   .not("a[href^=http://www.google]")   
   .not("a[href^=http://www.mozilla]") 
   .not("a[href^=http://www.bing]"); 
for (Element link : dizinsitesindenlinks) { 
   result.add(link.attr("abs:href")); 
}  

turkarama.com 

 

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("a[HREF^=http://www.]") 

    .not("a[HREF^=http://www.turkarama]");  

for (Element link : dizinsitesindenlinks) { 

    result.add(link.attr("HREF").replace("www.", "") 

    .replace("http://", "")); 

}  
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EK-4. Çizelge 4.1. E-ticaret sınıfını oluşturan internet siteleri 

 

07cicek.com biberon.com.tr derigiyimci.com faturasoft.com 

1001esya.com bicakcim.com deriline.com fcmups.com 

1marka.com bicaklar.com.tr derimarket.net feyizoglu.com 

365alisveris.com bicok.com derindalis.com feyzabilgisayar.com.tr 

444cicek.com bidunyaoyuncak.com derinmor.com fikus.com.tr 

444dergi.com bigbigstyle.com derinshop.com firebal.net 

4gen.com.tr bilbors.com desa.com.tr firsatbizde.com 

4m4bilisim.com bilenahsap.com destinacicek.com.tr firsatbufirsat.com 

54cicek.com bilgikare.com devamerkezi.com firsatlaritakipet.com 

724hirdavatci.com bilgisayardeposu.com deveyuku.com firsatvar.com 

724magaza.com bilgisayarmarket.com deybi.com fitnessdukkani.com 

acarfoto.com.tr bimeks.com.tr dieselsaat.com fiyatport.com 

acelya.com.tr binbirkitap.com digimarketim.com flamabayrak.net 

acikyem.com binbirmarka.com digishoping.com flo.com.tr 

adainci.com binbirsaat.com dijitall.com floracay.com 

adaletyayinevi.com binicilikmalzemesi.com dikeylimit.net floracicek.com 

adanacicekci.name.tr birbuketmeyve.com diktasltd.com.tr floraturk.com 

adanacicekcilik.com birdunya.com dilekfener.com folixir.com 

adanacicekcilik.com.tr birmutfak.com dinamikbilisim.net fonexkozmetik.com 

adanacicekcilik.net birnumaram.com dincerkirtasiye.com fotoaksesuar.com 

adanaciceknet.com bisikletcim.com disbeyazlatici.com.tr fotografium.com 

adeda.com.tr bisskozmetik.com disburada.com fotografmerkezim.com 

adepo.com bitenekadar.com dishetopuklar.com foto-hali.com 

adresecigkofte.com bitiklagelsin.com disportaci.com fotokopim.net 

adresemama.com bitkici.com divacicek.com fotosende.com 

agsmarket.com bitkiselbakkal.com divin.com.tr frutation.com.tr 

akademiegitim.com.tr bitkiselpazar.com diyetmax.com fuficookie.com 

akavm.com bitkiselurunpazari.com dkogold.com funnababy.com 

akercom.com.tr bizde.com dockersturkey.com galacicek.com.tr 

akillitasarruf.com bizdekiler.com dod.com.tr gamateknoloji.com 

akparca.com bizegelin.com dogaevinizde.com gamer-market.com 

aksesuaraski.com bizimev.com.tr dogalecza.com garantialisveris.com 

aksuvital-pazar.com bizimnotebook.com dogaltedavi.net garantiofis.com 

aktarland.com.tr bjkstore.com.tr dogancicek.com gardeniacicek.com 

aktifbebek.com bkscambalkon.com doganoyuncak.com gardenyacicek.com 

aktifmarketim.com bkscambalkon.com dogaspor.net gaziantepcicek.com 

aktifpedal.com bluemavi.com dogruhediye.com gercekbal.com 

akuluaraba.gen.tr bodrumcicek.com dogumgunudavetiyesi.com gercekucuzluk.com 

akulumotor.com bodrumdasatilik.com dolichetekstil.com gidercicek.com 

al37.com bolucicek.com dolumshop.com girnecicekcilik.com 

alalimbakalim.com bonnyfood.com dolumturk.com gittigidiyor.com 
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alanadisitesi.com bornovacicekcilik.com dormeo.com.tr giyimsepeti.com 

alanyacicek.net borsapazar.com dostcicekcilik.com.tr giyimzamani.com 

alanyacicekcisi.com boyner.com.tr dostmedikal.com gizilinci.com 

albashop.com.tr boyutstore.com dovmemalzemesi.com gizzaro.com 

alextoysturkey.com brightmobil.com dovmemalzemesi.gen.tr goblenci.com 

alibabadogaltas.com.tr btdepo.com dpazar.com goksallarcicekcilik.com 

alinderi.com btsony.com dr.com.tr gold.com.tr 

alisveris.com buderuskombifiyatlari.com dreamersfigure.com goldstore.com.tr 

alisverisci.com buduro.com drhealthy.com.tr goncacanta.com 

alisverisdukkani.com buketcicek.com dshopping.com.tr goprint.com.tr 

alisverisim.net buldumbuldum.com dugundavetiyeleri.gen.tr gorkemcicekcilik.com 

alisveriskeyfim.com bunlardanistiyorum.com dukkan34.net gozdeavize.com.tr 

alisverismagazasi.com buradauygun.com dukkan360.com gozdeciceksarayi.com 

alisverisposeti.com buramoda.com dunyagrup.com gozdeoyuncak.com 

alpagut.com burcucicekcilik.com.tr dunyakitap.com gozlemkitap.com 

alpinist.com.tr buroteknik.com dunyapazarlama.com gozlemyayincilik.com.tr 

alsasaatcilik.com.tr bursailan.com durallar.com greenpet.com.tr 

alsatpazar.com bursanur.com durcleantemizlikmakinalari.com grisepet.com 

alternatifkitap.com busrapirlanta.com.tr dusyerisanalmagaza.com grossdepot.com 

altinsarrafi.com butikbebe.com e-arifoglu.com grupfoni.com 

aluser.com.tr buyukmagaza.com e-avize.com gsmparcakontor.net 

alveal.com cabani.com.tr e-bebek.com guess-saat.com 

alyanschi.com caddegumus.com ebilardo.com gulactistore.com 

anaokuluoyuncak.com caddegumus.com e-cadde.com gulaylar.com 

anatoliagumus.com caliskanofis.com ecicekci.com gulciceksarayi.com 

anindakapida.com camasirkurutma.com eczanegulden.com gulistancicek.com 

ankaracicek.com camhediye.com edipsaat.com gulluoglushop.com 

ankaracicekcilik.com camurunleri.com edo.com.tr gulseven.com.tr 

ankaraciceknet.com canbilteknoloji.com e-ekmek.com gumuscu.net 

ankaracicekpazari.com candaoyuncak.com e-fidancim.com gumusdepo.com 

ankaracicekyolla.name.tr cankayacicekcilik.com e-finspor.com gumusdiyari.com 

ankastreal.com cantabak.com efirsatci.com gumusdukkani.com 

ankastreurunler.com cantacenter.com.tr eftelyacicek.com gumustekin.org 

annelutfen.com capamakinasi.com.tr e-gebe.com gunboyu.com 

antalyabegumcicek.com careshop.com.tr egitimseti.com guneskitabevi.com 

antalyacicek.com.tr carrefour.com.tr e-glorria.com gunlukurun.com 

antalyacicek.net casperstore.net e-hirdavat.com gureryayinlari.com 

antalyacicekcilik.com casperturk.com eiksir.com guvensanat.com 

antalyacicekcilik.net casuskamera.com ejoya.com gym-market.com 

antenci.net casusurunleri.com e-kigili.com hacdunyasi.com 

antepcicek.com cayomat.com ekincioglutoys.com hacimustafa.com 
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antoriumcicek.com cazipalisveris.com ekiralikoto.com hakanspot.com 

appledunyasi.com cazipsepet.com eklite.com hamileyastigim.com 

aralgame.com cdmarket.com.tr ekocakgold.com hanedanavm.com 

arasyayincilik.com cepdepo.com ekolye.com hanfendi.com 

arceliksatici.com cepmar.com ekonomikayakkabi.com hatemoglu.com 

arcelikten.com ceppaket.com ekonomikmama.com havalimanishop.com 

arcpazar.com ceptelefoncu.com ekonomiksatis.com hayallerdukkani.com 

arekacicek.com ceyizsarayi.com ekopc.com hayalpanosu.com 

aresis.com.tr ceyto.com ekozmetikal.com haytapshop.com 

arikaltin.com ceyyiz.com eksenbilgisayar.com hazerspor.com 

arivitalonlineshop.com cicekacil.com ekstremakvaryum.com.tr hazinex.com 

arkadas.com.tr cicekal.net e-kundura.com hediye.com.tr 

arkeolojisanat.com cicekalsam.com elektrikdeposu.com hediyebahcesi.com 

arselcicek.com cicekbahcem.com elektrikdukkanin.com hediyebizden.com 

arsiv.com cicekbiz.com elektriklialet.com hediyecicek.com 

arslanzademagaza.com cicekbul.com elektriklisupurgetorbasi.com hediyecik.com.tr 

arzumurunleri.com cicekciarzum.com elektrikmagazam.com hediyedenizi.com 

arzustore.com cicekcilersitesi.com elektrik-malzemeleri.com hediyedevi.com 

asdedektor.com cicekclub.com elektrikpazar.com hediyefabrikasi.com 

aseriyorum.net cicekclub.com elektriksepetim.com hediyelerdunyasi.com.tr 

askermekani.com cicekdukkani.net elektrodepo.com hediyepaketim.com 

asteknikhirdavat.com.tr cicekgonder.com e-literayayin.com hediyerim.com 

asyabal.com cicekgonderin.com elmacipazari.com hediyesaati.com 

asyatip.com cicekgondersene.com elmalibilgisayar.com hediyevi.com 

ateliercreart.com cicekhatti.net elmasepeti.com hemenbenimolmali.com 

atelsan.com.tr cicekizmir.com elnuru.com hemenevinde.com 

atlaskamp.com ciceklerdunyasi.com elyapimlari.com hemerapirlanta.com 

avantajim.com cicekmalzemeleri.com emecmua.com hepindirimde.com 

avantajliurunler.com cicekmarket.com em-er.com hepindirimde.com 

avcimekani.com cicekmarket.com e-minico.com hepsiantep.com 

avizemarketim.com cicekmax.com emrehome.com hepsiburada.com 

avmarketi.com ciceknet.com emskirtasiye.com hepsidijital.com 

avpazarim.net cicekpasaji.com enginyayinevi.com.tr hepsidogal.com 

avrupatr.com cicekpazari.com.tr enilginc.com hepsielgde.com 

ayakkabigar.com cicekpostasi.com eniyial.com hepsikitap.com 

ayazshop.com ciceksecin.com eniyisinden.com hepsimarkette.com 

aydisplay.com ciceksepeti.com eniyiteknoloji.com hepsimutfak.com 

ayhancocuk.com ciceksepeti.net enkolay.com.tr hepsindenal.com 

ayyildiziletisim.com cicekservisi.net ennucuz.com hepsinialalim.com 

babybanzturkey.com ciceksiparis.com enpa.com.tr hepsisony.com 

bagcilarcicek.com ciceksiparisi.name.tr ensarshop.com hepsivar.com 
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balerin.com ciceksiparisi.net enucuzreyon.com herkesemobilya.com 

balikmarketim.com cicekvakti.com enuygunpirlanta.com hermeskitap.com 

balkotrade.com cicekyolla.com.tr epazaar.com herseyahsap.com 

balonbuketi.com cikolatayolla.com epiteks.com herteknoloji.com 

balorama.com.tr cilekcicek.com erdoganlarbisiklet.com hikmetkitap.com 

bamboudavetiye.com cimri.com eren.com.tr hindirim.com 

baneva.com cinaryayincilik.com.tr erengul.com hipernex.com 

banyobanyo.com civcivbebe.com ereyon.com.tr hipir.com 

baranbilgisayar.com.tr clubsafari.com.tr erkamalisveris.com hirdavat.com 

barcin.com cocukvebebek.com erkinyapi.com.tr hirdavatfirsati.com 

barisguvenlik.com colonyo.com erlastik.com hirdavatmarketim.com 

barkodburada.com comfydesk.com.tr erolmobilya.com hizlial.com 

barkodpazari.com cs-carttr.com erolmobilya.net hizlialisveris.com 

basakcicekcilik.com cup.com.tr erospirlanta.com hizlipc.com.tr 

basarionline.com dagevi.com eroticshop.gen.tr hobbygaleri.com 

basmarket.com daghdash.com erotikshop.web.tr hobbytime.com.tr 

basmatik.com dalkilicspor.com esabilgisayar.com.tr hobievi.com 

batangemi.com damlaltd.com escombilisim.net hobim.net 

batipetmarket.com dantelci.com eskiesyaalimsatim.com hobisitesi.com 

bayraksatinal.com dataservis.net eskikitap.org horizonav.com.tr 

bayspor.com davetiye.gen.tr eskisehircicek.net hotic.com.tr 

bebekchik.com davetiyeevi.com eskisehircicekcilik.com hukukkitabi.com 

bebekcocukdunyasi.com davetiyeseker.com eskisehircicekcilik.net hukukmarket.com 

bebekhane.com davetiyesiparisi.com eskisehironlinecicek.com icgiyimshow.com 

bebekmagazasi.com daytonamotor.com esmgiyim.com idealcicekcilik.com 

bebekom.com db-dizayn.com euroakvaryum.com idealhediye.com 

bebeks.net dedektorcu.com eurocicek.com ideefixe.com.tr 

bebekurunleri.blogcu.com dedektormarket.com evbutik.com idefix.com 

bebemax.com dedenden.com evcilal.com ifclock.com 

bebeshop.com.tr defnesabun.com evcilbesinleri.com igneiplikburada.com 

beceriklialetler.com degisimkitap.com evcilimpet.com.tr ihsan.com.tr 

bellabutik.com dekorpark.com evcilmarket.com ihtiyacinne.com 

bellagloria.com dekorpazari.com evdealisveris.com ikea.com.tr 

bellona.com.tr dek-tech.com evdekimarketim.com ikinciel.org 

benceiyi.net deltabisiklet.com evegelir.com ikincielegel.com 

benimevim.com.tr demirciogluoto.com e-vektron.com ikitikla.com 

betashoes.com denokids.com evimdeko.com moda12.com 

bey.com.tr dentalmarketim.com evsever.com novabazar.com 

beyazadam.com dentalticaret.com evsuaritma.com ofisegelsin.com 

beyazdepo.com.tr dentrealmarket.com evzane.com onlinekuyumcu.com 

beyazesyacenter.com dentstore.net exa.com.tr platformkitap.com 
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beyazesyam.com depodent.net farkliyayincilik.com saglikdemeti.com 

beyazfirin.com depokitap.com farmasaglik.com truvakitap.com 

beyazsilver.com deppo.com farmasante.com   

beyazvitrin.com dergikapinda.com farukgulluoglu.com.tr   
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1001araba.com baloncu.gen.tr damlagumus.com fatihmetal.net 

1e1indirim.com baloncu.name.tr damlakaya.com.tr favoriboya.com 

2elmotosiklet.com balonlar.com darmada.com faziletmobilya.com 

3anatural.com balonpark.net datehediyelikesya.com fembilgisayar.com 

3bdizayn.com.tr balon-tr.com daxguvenlik.net fensiguzellik.com 

724depo.com balparmak.com.tr decofire.com feravize.com 

abi.com.tr banyodolaplari.info defnemoda.com fersanasansor.com.tr 

abiye.tv.tr basariburo.com dekamuhendislik.com.tr fezayapi.com 

abiyeelbise.com baskentmuhendislik.com dekas.com fideland.com 

abiyegiyim.net bayankemeri.com dekorasyondizini.org figes.com.tr 

abiyeler.org bayansporgiyim.com dekorcini.com figurin.us 

acarka.com bayilan.com dekorcini.com.tr filizdogaltas.com 

acayipshop.com bayrakajans.com dekormarketi.com finahsapevler.com 

acdc.com.tr bayrak-diregi.com dekormobilyam.com fineline.com.tr 

acdcelektronik.com baysanbayrak.com dekorsanat.com fins.com.tr 

acelik.ws baysanlarcambalkon.com dekosetbanyo.com firintas.com.tr 

acente.net bbskart.com demirelektronik.com firsatvitrini.com 

acilensatiyorum.com bebekmarket.com demrealestate.com fitmarket.net 

acilplaket.com bebekodasial.com deniz-bayrak.com fiyatuzmani.com 

aciltercume.com.tr bebekstore.com denizlerkitabevi.com flamabayrak.com 

aclperde.com bebekurun.com denizpazari.com flexavantaj.webnode.com.tr 

adalya.de bedavamelodi.vazgectim.com denizstore.com flexxi.net 

adampos.com begendik.com.tr dersaadet.com.tr foks.com.tr 

adanakentrehberi.com belsas.com.tr destinacicekcilik.com formapromosyon.com 

adanzye.com bembilgisayar.com develibazalt.com forummarmaraavm.com 

adaptordunyasi.com bemolmusic.com devrenilan.com foto7-24.com 

adaptormarket.com berkedekor.com diamond.com.tr fotografkagitlari.com 

address34.com berkemutfakdolabi.com didimfatihemlak.com fotokopiservis.biz 

adela.com.tr berkeyapi.com dijimecmua.com fotomagix.com 

adengiyim.com berrakmakarna.com.tr dijitalmuzik.com fotoozen.com 

adrenalin.com.tr berrakticaret.com dilani.com fotoparca.com 

adresmutfak.com besiciler.com dincermobilya.com fotoremzi.com 

adttemsilcilik.com.tr bestkartne.com discovery-tm.com franke.com 

advesreklam.com bestnet.com.tr diyetonline.net fuarstandi.com 

afled.tr.gg bestyazilim.com.tr dizaynperde.net fulminaksesuar.com 

agackesen.com.tr betadental.com.tr dkm.com.tr furkanpimapen.com 

agacsan.com.tr beyazbonbon.com doganerreklam.com.tr furuztekstil.com 

ag-forkliftparts.com beyazesyabilgi.com dogtas.com.tr furyaorg.com 

agroma.8m.com beyazesyaservisler.com doguscatering.com galaksirehberi.com 

ahsap.galerisi.com beyazfrezya.com doguscay.com.tr galaxydesign.net 

ahsapoyuncak.com beyazlale.com.tr dogusyapiotomasyon.com galeriebru.com 
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ahsapsan.com beypazari.biz domainhane.net galvanizlisac.net 

ajansglobal.com bez-bebek.com domainsiteniz.com garantialsat.com.tr 

ajanstekno.com bgstore.com.tr domainstandi.com gazibilisim.com.tr 

akademicicek.com biarada.com domainstandi.com ge.com 

akademikitabevi.com biarastir.com dorsankapi.com gebeduve.tr.gg 

akasyacicekcilik.com bicerkardesler.com.tr dortmevsimcicek.com gegi.com.tr 

akcelikboru.com bilalart.com dorukticaret.com.tr gelal.com 

akerbilardo.com.tr bilalart.com doryaspor.com gelindamat.com 

akhanpromosyon.com biletix.com dostemlakofisi.com gelinlik.com.tr 

akman-tekstil.com bilgicemberi.com doviz.com gelinlika.com 

akmen.com.tr bilgisayarci.com doyum.com.tr gelinlikbak.com 

akmtele.com bilgiser.com.tr doyummakarna.com gelinlikler.name 

akordion.org bilgiset.com dpperfumum.com.tr gelinlikmodelleri.name 

akorganikgubre.com bilgitek.com.tr drycenter.com gelinliknet.com 

akpinarsu.com bilgiyayinevi.com.tr drysoft.net gelinsac.com 

aksamoto.com bilkosis.com.tr dugunajandasi.com gems.com.tr 

akspotsogutma.com billuraydinlatma.com dugunorganizasyonu.cc genclersahaf.com 

aksusekerleme.com bilmak.com.tr dunyasoft.com generaloto.com.tr 

aksutost.com bilsenyufka.com durakraft.com.tr gentra.com.tr 

aktivizyon.com bimomak.com duruesans.com gereko.com 

akyapidizayn.com bind.com.tr dusakabin.org gevezetisort.com 

alamac.com.tr bintasmobilya.com duvarkagididunyasi.com gimkemer.com 

albayrakotomotiv.com bircicekyolla.com duvarkagiditurkiye.org gingersbutik.com 

albenimobilya.com birebir.com duvarstickeri.com girenbuluyor.com 

albiaraba.com birebiriletisim.com duygugelinlik.net giyimrehberi.com 

albilnet.com birmarket.com duzcekontormarket.com gizlimoda.com 

aldimo.com birordanbirburdan.com dworldshop.com gizteknik.com.tr 

alfaklima.com.tr bisiklet.com.tr ebobinaj.com globalkontrol.com 

alfar.com.tr bisikletforum.com ebruhane.com gokkusagicicek.com 

algiy.com bismak.com.tr ecebaskibeton.com goklerbijuteri.com 

algorizma.com bitiklabul.com ececicek.com goldenbilgisayar.com 

alismobilya.com bitkidiyari.com eciceksepeti.com goldgenie.com.tr 

alissenuera.com bizim-avrupa.com ecrinicgiyim.com gorkemilaclama.com 

alisveriscanavari.com bks.com.tr edipenerji.com gosterikostum.com 

alize.org bkscam.com efalarm.com gozde-emlak.com 

alkabin.com bktasarim.com efeoptik.com.tr gozdeisguvenligi.com 

alomarangozum.net bky.com.tr efes-ltd.com.tr grandyavuzhotel.com 

alonet.net bodekgroup.com efilateli.com greens.com.tr 

alpena.com.tr bodrumnazaremlak.com eforcadir.com grundig.com.tr 

alpera.org boer.com.tr eforgroup.net gulaydincatering.com 

alperen.com.tr bolivo.com egecadir.com gulenoto.com 
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alsancakbayrak.com.tr boyunaskiipi.com egeotoborsa.com gulergayrimenkul.com 

altinaramadedektoru.com boyut.com.tr egeotomatikkapi.com gulmum.net 

altinbezeme.com.tr boyut3d.com e-hosver.com gultemizlik.com 

altin-doviz.com bozcaadaelektrik.com.tr e-kent.com gun-ay.com 

aluradradyator.com bridgestone-lastikturk.com ekipsaat.com gunayikinciel.com 

alyansci.net brita.tc ekolbil.com gunduztrafo.com 

ambalajsektoru.com bsabilgi.com.tr ekontor.net gunesintamicinde.com 

anadolutel.com.tr btm.com.tr ekotekklima.com gunestekstil.com 

anahtarcilar.com bulgurium.com ekotel.com.tr gunhanemlak.com 

anahtarcozum.com.tr burakcelikkapi.net ekscambalkon.com guralporselen.com.tr 

andac.com.tr burakcelikkasa.com eksiogluevdenevenakliyat.com gurayfidan.com 

andajans.com buraktreyler.com.tr ektassigorta.com gurbuzevaletleri.com 

anelsatr.com burambal.com.tr elektral.com.tr gurel.com.tr 

anfomak.com burayperuk.com elektrikcimiz.com gurlesin.com.tr 

aniyayincilik.com.tr burcakkumas.com elektriklikombi.info gurmobilya.com.tr 

ankapatent.com burcu.com elektro-mak.com.tr gurmobilya.tr.gg 

ankarapromosyon.com burcum.com.tr elektromega.com gursel.com 

annebebe.com butterfly.com.tr elektrosonik.com.tr gurteks.net 

antalyamigros.com buyrunefendim.com elektrospot.com gurzemin.com 

antalyaorganizasyon.tr.gg byahsap.com elephant.web.tr guvender.com.tr 

antalya-seriilan.com bycicili.com eliabilisim.com guvenmanti.com.tr 

antebim.com byoral.com elifnurhali.com gym-center.com 

anteplilercelikkasa.com cadirci.com elitshop.com hakanmetal.com.tr 

antes.com.tr cadirdunyasi.com elitstarcambalkon.com hakayrulman.com 

antikas.com cagdasdiscephe.com elmasis.com halilali.com 

apsis.com.tr caglayan.com elmaskasa.com hamarateller.com 

aquasafer.com cagriotomotiv.com elmayayinevi.com hamilegiyim.deyiz.biz 

arakibulaki.com cakmaklimarket.tr.gg elsaofis.com hancerli.com.tr 

arascanta.com calimera.com.tr eltem.com.tr harman.com.tr 

arasmutfak.com caliskangroup.com emarket.com harmantasarim.com 

arasta.com caliskanpazarlama.com.tr ematem.com.tr harput.net 

arelchristin.com.tr cambalkonum.com emektugla.com hasanguler.com 

aribilisim.net camine.com.tr eminmakine.net hasdem.com.tr 

ariciboya.com camlamabalkon.com emiraluminyum.com hasek.com.tr 

arinoks.com.tr campingcadir.com emirudlari.com haserekontrol.com 

aripen.com cancancatering.com emkoelektronik.com.tr hasermonopomp.com 

arisanat.com cankayaperde.com emlak-ilan.net haskonteyner.com 

arisdiamond.com canlitv.net emlakmugla.com hassuaritma.com.tr 

arisutu.org canon-servisi.com emlakozdemir.com hayatyapi.com.tr 

aritabela.com.tr cansukozmetik.com emlakrehberi.com.tr hayirliis.8m.net 

aritasinsaat.com cansupanel.com emlaksahibi.com hazalkozmetik.com 
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EK-5. Çizelge 5.1. E-ticaret olmayanlar sınıfını oluşturan internet siteleri (Devam) 

 

ariyonca.com cantaimalat.org emmi.com.tr hazirkontor.com 

arliva.com.tr careemlak.com empasemlak.com hazirpanelkapi.com 

armadatekstil.net carmenorganizasyon.org enboyperde.com hdkofismobilya.com 

armadayazilim.com carsi.com.tr enerjitasarrufu.net healthygermany.com 

armaperde.com carwax.com.tr enginhavaifisek.com hedefelektrik.com 

artem.com.tr cascadehavuz.com enkay.com.tr hediye24.net 

artevetta.com casperci.com entertainmentgrup.com hediyeal.org 

artista.com.tr casuscell.com enucuzarac.com hediyecell.com 

aryada.com catikaplamaizolasyon.net enucuzbul.org hediyelikesya.info 

arzumsan.com.tr catkayapvc.com enuygunteklif.com hediyenealsak.com 

asansekerleme.com caykur.gov.tr e-piknik.com hediyeniyap.com 

asilyayin.com.tr cayyoluhaliyikama.net e-piramit.com hediyeoner.com 

askepenk.com cecenplastik.com epsilonyayinevi.com hediyeonerisi.com 

askimozbek.com celikkapi.eu erdembambu.com.tr hediyepaketim.net 

aslanbijuteri.com.tr celikkasaci.net erden.com.tr hekimogluevdeneve.com 

aslanguvenlik.com celikray.com erenler.com.tr hekimogluevdenevenakliye.com 

aslans.com.tr cembotanic.com.tr ergazadana.com helena.com.tr 

asprefabrik.com cemrereklam.net erginkemer.com helicamcopter.com 

astech.com.tr cemsunger.com erkailan.com.tr heliniletisim.tr.gg 

astool.com.tr cemtarim.com.tr erkaseriilan.com hemalhemsat.com 

asudeorganizasyon.com cennetemlak.net erkekkolsaati.org hem-al-hem-sat.com 

asyabant.com cep.gen.tr erkekyuzukleri.com hemensat.com 

asyalale.com cepkeyfi.com ermas.com.tr hemkazanhemeglen.tr.gg 

atacicek.com ceptelhastanesi.com erolmobilya.tr.cx hepsiyoreden.com 

atakol.com cerenraf.com erolozlem.com hercebeuygun.com 

atalarsapka.com cesaperde.com eromguvenlik.com hermarkakontor.telekontor.com 

atalayseramik.com cesitliilanlar.com erpa.com.tr herseykampanya.com 

ateksis.com cesurbranda.com er-pa.com.tr hes.com.tr 

atesanit.com cetinler.com.tr ersahingold.com hesapliavm.com 

atkiatkisi.com cetsanhidrolik.com ersaraf.com hidrolikmarket.net 

atkiimalat.com cevhercelik.net ersoyalyans.com hiperteknoloji.com 

atlas-muhendislik.com ceyiz.com.tr ertugrultuzemenemlak.com hipokrat.com.tr 

atomika.com.tr ceylancelikkapi.com eryigit.com.tr hitbox.com.tr 

atvkontor.com ceylanceyiz.com erzincantadin.com hitechtr.com 

autosamolepky.cz cezayirantik.com esemspor.com.tr hobi2001.com 

autoscout24.de chipbayi.com eskiesya.gen.tr hobikozmetik.com 

avantajkontor.com cicek.cc eskisehircilingir.net holidaybau.com 

avantajyakala.com cicekalalim.com esproit.com homelet.com.tr 

avbicagi.com cicekci-cicek.com estatrafo.com homesantalya.com 

avcinindunyasi.com cicekcilik.us esyaalanlar.com hometransturk.com 

avmgazette.com cicekcisizin.com eticaret.org homyy.com 
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EK-5. Çizelge 5.1. E-ticaret olmayanlar sınıfını oluşturan internet siteleri (Devam) 

 

avmindirim.com cicekgold.com etiketmobilya.com horozyapi.com.tr 

avon.com.tr ciceklist.com etiketonline.com hugedomains.com 

avonni.com cicekstore.com etimesguttasatilikdaireler.com.tr huncular.com 

avtateknoloji.com.tr cicekzamani.com etkilisozler.com hurriyetoto.com 

ayakkabidunyasi.com.tr ciftcilerltd.com etkinilanlar.com huzuryayinevi.com.tr 

ayanebru.com cigdemcicek.com.tr etm.com.tr hys-avm.com 

ayarelektronik.com cikas.com etyumusatici.com ica.com.tr 

ayberticaret.com cilamakinasi.net eurochrom.com iccamasirci.com 

aydinaras.com.tr cilek.com eurofire-tr.com ickiburada.com 

aydinmobilya.com.tr cinarboya.com euromy.net idas.com.tr 

aygips.com.tr cinargiyim.nice-forum.net evbazar.com ideaaksesuar.com 

aykarmak.com cinartesisat.com evdeiskur.com idealfirsat.com 

aykarteknoloji.com cinseluyaricilar.com evdenekgelir.com ihlastemizlikrobotu.net 

aynayayinevi.com cliffroad.com.tr evdenisyap.com ikiapc.com 

ayreks.com.tr cnm.com.tr evduvarkagidi.com ikincielaraba.net.tr 

aytac.com.tr cocacola.com.tr evihan.com ikincielesya.biz 

aytasarim.com cocuktancocuga.com evimintaci.com ikincielgazetesi.com 

ayyildizdavetiye.com coksatan.net evlendikce.com ikincielmobilya.com 

ayyildizoto.com colors2000.com evlilikmarket.com ikincielorg.com 

bafayag.com columbustemizlikmakinasi.com evlilikruyasi.com ikincieloto.biz 

bafayag.net copmatik.com evliliksiteleri.com ikiyildiz.com 

bahcecicek.com coriano.com.tr evsinemasistemleri.net iklimsadegirmenonu.com 

bakirkoyemlak.org coskunet.com.tr evteksperde.com itsbeauty.com 

balacouture.com crowguvenlik.com evturnakliyat.com kayseritv.com 

balciyakup.com crystagel.com.mx eyka.com.tr mymachineparts.com 

balgibialisveris.com daigelinlik.com ezcam.com.tr seyrankoltuk.com.tr 

balikcimarket.com damla-etiket.com fabervana.com.tr tekinacar.com.tr 

balimuzayede.com damlaetiket.net fancy-jewellery.com webs.com 

balon.com.tr damlaetiketci.net fastltd.net   
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EK-6. Durak ve gereksiz kelimelerin listesi 

 

“a, aa, acaba, altı, altmış, ama, ancak, arada, artık, asla, aslında, ayrıca, az, b, bana, bazen, bazı, bazıları, bazısı, bb, 

belki, ben, benden, beni, benim, beri, beş, bile, bin, bir, birçoğu, birçok, birçokları, biri, birisi, birkaç, birkaçı, birkez, 

birşey, birşeyi, biz, bizden, bize, bizi, bizim, böyle, böylece, bu, buna, bunda, bundan, bunlar, bunları, bunların, bunu, 

bunun, burada, bütün, c, cc, ç, çç, çoğu, çoğuna, çoğunu, çok, çünkü, d, da, daha, dahi, dd, de, defa, değil, demek, diğer, 

diğeri, diğerleri, diye, doksan, dokuz, dolayı, dolayısıyla, dört, e, edecek, eden, ederek, edilecek, ediliyor, edilmesi, 

ediyor, ee, eğer, elbette, elli, en, etmesi, etti, ettiği, ettiğini, f, fakat, falan, felan, ff, filan, g, gene, gg, gibi, göre, ğ, ğğ, h, 

hâlâ, halen, hangi, hangisi, hani, hatta, hem, henüz, hep, hepsi, hepsine, hepsini, her, her biri, herhangi, herkes, 

herkese, herkesi, herkesin, hh, hiç, hiç kimse, hiçbir, hiçbiri, hiçbirine, hiçbirini, ı, ıı, i, için, içinde, ii, iki, ile, ilgili, ise, 

işte, itibaren, itibariyle, j, jj, k, kaç, kadar, karşın, katrilyon, kendi, kendilerine, kendine, kendini, kendisi, kendisine , 

kendisini, kez, kırk, ki, kim, kimden, kime, kimi, kimin, kimisi, kimse, kk, l, ll, m, madem, mı, mi, milyar, milyon, mm, mu, 

mü, n, nasıl, ne, ne kadar, ne zaman, neden, nedenle, nedir, nerde, nerede, nereden, nereye, nesi, neyse, niçin, niye, nn, 

o, olan, olarak, oldu, olduğu, olduğunu, olduklarını, olmadı, olmadığı, olmak, olması, olmayan, olmaz, olsa, olsun, olup, 

olur, olursa, oluyor, on, ona, ondan, onlar, onlara, onlardan, onları, onların, onlari, onu, onun, oo, orada, otuz, oysa, 

oysaki, ö, öbürü, ön, önce, öö, ötürü, öyle, p, pek, pp, r, rağmen, rr, s, sadece, sana, sanki, sekiz, seksen, sen, senden, 

seni, senin, siz, sizden, size, sizi, sizin, son, sonra, ss, ş, şayet, şey, şeyden, şeye, şeyi, şeyler, şimdi, şöyle, şş, şu,  şuna, 

şunda, şundan, şunlar, şunları, şunu, şunun, t, tabi, tamam, tarafından, trilyon, tt, tüm, tümü, u, uu, ü, üç, üü, üzere, v, 

var, vardı, ve, veya, veyahut, vv, y, ya, ya da, yani, yapacak, yapılan, yapılması, yapıyor, yapmak, yaptı, yaptığı, 

yaptığını, yaptıkları, yedi, yerine, yetmiş, yine, yirmi, yoksa, yüz, yy, z, zaten, zira, zz, acilen, açık, açıkça, açıktan, 

adamakıllı, adamca, adeta, ağırdan, ağızdan, ailece, ait, akabinde, akıllıca, aksine, akşamları, akşamüzeri, alabildiğine, 

alelacele, amiyane, amma, anca, ani, aniden, ansızın, antrparantez, aracılığıyla, aralık, aralıksız, a slen, atfen, aval, 

ayık, aynen, ayrı, azıcık, bade, bari, basbayağı, başkası, be, bedenen, bende, beraber, bilfiil, bilgece, bilhassa, birazdan,  

birazı, birbiri, birden, birdenbire, birileri, birlikte, bizatihi, bizimki, bizzat, bolca, boşuna, boyuna, böylelikle, böylesine, 

bugün, burası, caba, capcanlı, car, centilmence, cevaben, cıvıl, cidden, ciddi, cömertçe, cumburlop, cümbür, çabucak, 

çabuk, çaktırmadan, çala, çan, çarçabuk, çaresiz, çatır, çıldır, çılgınca, çır, çıtır, çoğun, çokluk, dahası, dahiyane,  daim, 

daima, dandini, dank, dar, değin, dek, deminden, derhal, derinliğine, dışarı, dik, dimdik, dinen, direkt, diyerek, doğru, 

doğruca, doğrusu, doludizgin, dostane, dostça, durmadan, dün, dünden, düpedüz, dürüst, düşmanca, düşünce, düz, 

düzgün, ebediyen, eğik, eğreti, eğri, eh, eksik, elbet, eleştirel, ender, epey, epeyce, erkekçe, erken, erkenden, esefle, 

eskiden, etkili, evet, evvel, evvelce, evvelden, evveli, ezberden, ezbere, fahri, falanca, fazlaca, fena, fevkalade, fır, fii len, 

filanca, fütursuzca, galiba, gayri, gece, geceleri, geceli, geç, geçe, geçenlerde, gele, genellikle, genişçe, gerçek, 

gerçekten, gereğince, gerek, geri, gıcır, gırla, gırt, gıyaben, gibisinden, giderayak, giderek, gine, gitgide, gittikçe, 

gizlice, görece, görünürde, görünüşte, götürü, gücün, güçlükle, günce, gündüz, gündüzleri, gür, güya, güzel, güzelce, 

güzellikle, habersiz, hafifçe, hafiften, hakikaten, hakkında, hala, halbuki, haliyle, hant, harıl, hariç, hart, hasbelkader, 

hatır, hayır, hayli, haza, hazır, he, helal, helalinden, hele, hemen, hepten, herhalde, heyetiyle, hı, hırıl, hızla, hızlı, 

homur, hop, hoş, hot, hüngür, ışıl, içten, içtenlikle, idarece, iğneleyici, ihtimal, iken, ila, ilaveten, ilelebet, ilerde, i leride, 

ilişkili, ilk, ilkin, illa, ille, inadına, incecik, indinde, inim, insafsızca, insanca, isli, ister, istisnasız, itibarıyla, ivedilikle, 

iyi, iyice, iyilikle, izinsiz, kabaca, kabl, kaçı, kadınca, kah, kala, kanalıyla, kanunen, kararınca, karşı, karşılıklı, 

karşılıksız, kasım, kasten, katı, katır, katiyen, kazaen, kazara, kazasız, kendiliğinden, kendinden, kerhen, kesinlikle, 

kestirmeden, keşke, keza, kıçın, kıkır, kıpır, kırım, kırt, kıs, kısa, kısaca, kısmen, kışın, kıtır, kıyasıya, kıyasla, kolay , 

kolayca, kolaylıkla, kontra, korkakça, kös, kötü, küldür, küs, küt, lakin, langur, lap, lava, lop, lök, lütfen, maaile, 

maalesef, maddeten, mademki, mahmur, mealen, mecburen, meğer, meğerse, memnuniyetle, merhaba, mesela, metazori, 

muhakkak, muhkem, muhtemelen, mukabil, mutlak, mutlaka, müft, münasebetiyle, müşterek, mütemadiyen, müthiş, 

naçizane, nadiren, nafile, naklen, nasılsa, nedeniyle, nedense, nere, neredeyse, nereli, neresi, neye, neyi, nezdinde, nice, 

nispeten, nitekim, oldukça, onca, onda, ora, oradan, orası, ortaklaşa, ortalıkta, öğlen, öğleyin, önceden, önceleri, 

öncelikle, örneğin, öte, öylece, öylesine, özellikle, özgürce, pat, pattadak, pekala, peki, pervasızca, peşin, peşinen, 

peyderpey, pıt, puf, pürdikkat, rahat, rahatça, rastgele, resmen, ruhen, sabah, sabahları, sabahleyin, sağlam, sahi, 

sahiden, sakarca, sakın, salimen, salt, samimiyetle, serbestçe, sessizce, seyrek, sıkça, sıkıca, sıradan, sıralı, sırasıyla, 

sırf, sonradan, sonraları, sorumsuzca, sözde, suçüstü, süratle, şahane, şahsen, şairane, şakkadak, şaşaalı, şık, şımarık, 

şıppadak, şimdiden, şurada, şurası, ta, tabiatıyla, takriben, tamamen, tedricen, tekrar, temiz, tepetaklak, tercihan, ters, 

tersine, tesadüfen, tez, tıbben, tıpatıp, tıpkı, topluca, toptan, tuhaf, tutarak, tutkulu, tümden, uğrun, ustaca, ustalıkla, 

usulca, uyarınca, üst, üstüne, üzeri, üzerinde, üzerine, vasıtasıyla, vekaleten, velev, vira, yalandan, yalnız, yalnızca, 

yanlış, yanlışlıkla, yapayalnız, yarı, yarın, yavaş, yavaşça, yayan, yayılı, yazık, yeniden, yerinde, yeter, yeterince, 

yığınla, yok, yoluyla, yudum, yukarda, yukarıda, yukarıdan, yürekten, yüzünden, yüzüstü, zahir, zamanında, zamanla, 

zararına, zıp, ziyade, zor, zoraki, zorla, zorlukla, adana, adıyaman, afyonkarahisar, ağrı, aksaray, amasya, ankara, 

antalya, ardahan, artvin, aydın, balıkesir, bartın, batman, bayburt, bilecik, bingöl, bitlis, bolu, burdur, bursa, 

çanakkale, çankırı, çorum, denizli, diyarbakır, düzce, edirne, elazığ, erzincan, erzurum, eskişehir, gaziantep, giresun, 

gümüşhane, hakkari, hatay, ığdır, ısparta, istanbul, izmir, kahramanmaraş, karabük, karaman, kars, kastamonu, 

kayseri, kırıkkale, kırklareli, kırşehir, kilis, kocaeli, konya, kütahya, malatya, manisa, mardin, mersin, muğla, muş, 

nevşehir, niğde, ordu, osmaniye, rize, sakarya, samsun, siirt, sinop, sivas, şanlıurfa, şırnak, tekirdağ , tokat, trabzon, 

tunceli, uşak, van, yalova, yozgat, zonguldak” 
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EK-7. %0 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler 

 

“ab, aba, abajur, abanoz, abartı, abay, abbas, abd, abdi, abdullah, abdurrahman, abdülaziz, abdülbaki, abdülcebbar, 

abdülfettah, abdülhak, abdülhakim, abdülhalim, abdülhamid, abdülhamit, abdülkadir, abdülkerim, abdüllatif, abdülmecid, 

abdülvahid, abdülvehhab, abdürrezzak, abdürreşid, abi, abide, abidin, abis, abiye, abone, abu, abus, abuzer, acar, acayip, 

acele, acem, acente, acer, acibe, acil, acur, acı, acıklı, ad, ada, adal, adalar, adalet, adam, adap, adapazarı, adapte, adap tör, 

aday, adedi, adem, adet, adi, adil, adisyon, adlan, adli, adnan, adres, adresle, adım, adımla, aerobik, af, afacan, affet, afgan, 

afif, afitap, afiyet, afiş, afişe, afişle, afp, afrika, afyon, afşin, agora, agresif, agu, ah, ahenk, ahir, ahize, ahlak, ahmed, ahmet, 

ahsen, ahtapot, ahududu, ahval, ahçıbaşı, ahşap, aidat, aile, ajan, ajanda, ajans, ajda, ak, aka, akademi, akademik, 

akademisyen, akak, akala, akalın, akar, akarca, akaret, akaryakıt, akay, akbaba, akbaş, akdağmadeni, akdemir, akdeniz, 

akdoğan, akel, akgül, akgün, akide, akif, akik, akil, akis, akit, akkavak, akkor, akla, akman, akne, akordeon, akort, akpınar, 

akraba, akrep, akrilik, akrobasi, akrobat, aks, aksa, aksam, aksan, akseki, aksen, aksesuar, aksi, aksiyon, aksoy, aksu, aksu n, 

aktan, aktar, aktay, aktaş, akten, aktif, aktüel, akustik, akut, akvaryum, akyazı, akyol, akyurt, akyıldız, akzambak, akça, 

akçaağaç, akçalı, akü, akı, akıl, akım, akın, akıncı, akıncılar, akıntı, akıt, akışkan, akşam, akşit, al, ala, alaaddin, alabalık, 

alaca, alacak, aladağ, alaka, alakarga, alan, alanya, alaplı, alarga, alarm, alaşım, albatros, albay, albüm, alcan, aldat, aldır, 

alem, alemdar, alerji, alerjik, alesta, alet, alev, alevi, alfa, alfabe, algül, algı, algıla, algın, ali, aliağa, alican, alim, aliye, 

alkali, alkan, alkol, alkım, alla, allah, allame, allegro, allık, alman, almanca, almanya, alo, alp, alparslan, alpaslan, alpay, 

alper, alperen, alpinist, alptekin, alpu, alt, altan, altay, alternatif, alternatör, altimetre, alto, altyapı, altıgen, altın , altınbaş, 

altınbaşak, altıncı, altındağ, altıntaş, alyans, alçak, alçı, alçıla, alüminyum, alıcı, alım, alın, alıntı, alıç, alış, alışkan, alıştır, 

alıştırma, alışveriş, aman, amasra, amatör, amazon, amaç, amaçla, ambalaj, ambalajla, ambar, amber, amblem, ameliyat, 

amerika, amerikan, ametist, amfi, amin, amine, aminoasit, amiral, amme, amorf, amortisör, amper, ampermetre, amplifikatör, 

ampul, an, ana, anadolu, anahtar, analitik, analiz, analog, anamur, ananas, anaokulu, anatomi, anatomik, anayasa, anaç, 

andız, anemon, anestezi, anesteziyoloji, angola, animasyon, anka, ankastre, anket, anla, anlam, anlat, anlatı, anlatım, anlayış, 

anlaş, anlaşma, anlık, anne, anonim, anormal, ansiklopedi, ant, antakya, anten, antep, antialerjik, antibakteriyel, antibiyotik, 

antik, antika, antioksidan, antiseptik, antoloji, antrasit, antre, antrenman, antrenör, antropoloji, anı, anıl, anıt, ap, apak, apar, 

aparat, aparey, apartman, apatit, apaydın, apel, aplik, aplike, apple, apse, ar, ara, araba, araban, arabi, arabistan, aracı,  

aragonit, aral, arala, aram, aran, aranjman, arap, arapça, arayüz, araz, arazi, araç, araştır, araştırma, arda, ardiye, ardıç, 

arel, arena, argo, argon, argunşah, arif, arife, aritmetik, arjantin, ark, arka, arkadaş, arkalık, arkan, arkeoloji, arkın, arma, 

armada, arman, armatür, armağan, armine, armoni, armonika, armut, armutlu, aroma, aromatik, arp, arpa, arsa, arsal, arslan, 

arsız, art, artan, arter, artist, artrit, artuç, artır, aruz, arz, arzu, arzula, arı, arıcan, arık, arıkan, arıla, arın, arıt , arız, arıza, 

arşiv, arşivle, as, asa, asabi, asal, asalet, asansör, asayiş, aselsan, asetat, asetilen, aseton, asfalt, asgari, asi, asil, asimetrik, 

asistan, asit, asiye, ask, asker, askeri, askı, aslan, aslı, aslıhan, asma, asmolen, asorti, aspiratör, ast, astar, astigmat,  astroloji, 

astronomi, astronomik, astsubay, astım, asutay, asya, asıl, asım, asır, at, ata, atahan, atak, atakan, atalay, ataman, atari,  

atasagun, ataseven, atasoy, atasöz, atatürk, atatürkçü, ataullah, atay, ate, ateş, ateşin, ateşle, ati, atik, atilla, atkı, a tla, atlas, 

atlet, atletizm, atm, atmaca, atmosfer, atom, atomik, attar, atölye, atıf, atık, atıl, atılım, atım, atış, atıştır, av, avadanlık, 

avangart, avans, avantaj, avar, avare, avcı, avcılar, avene, avize, avla, avlu, avni, avokado, avrasya, avrupa, avuka t, 

avustralya, avusturya, avuç, avuçiç, avşar, ay, aya, ayak, ayakkabı, ayakla, ayan, ayar, ayarla, ayas, ayaydın, ayaz, ayazma,  

ayaş, aybar, aybek, ayberk, aybike, aydan, aydemir, aydoğdu, aydıner, aydınger, aydınlan, aydınlar, aydınlat, aydıntepe, ayet , 

ayetullah, ayfer, aygül, aygün, ayhan, aykut, aykırı, ayla, aylak, aylin, aylık, ayman, ayn, ayna, ayni, aynur, aynı, aynısefa, 

ayran, ayrancı, ayraç, ayrıcalık, ayrık, ayrıl, ayrım, ayrıntı, ayrıntıla, ayrıç, aysal, aysel, aytaç, aytekin, ayten, ayva, ayyaş, 

ayça, ayçiçek, ayı, ayın, ayıp, ayır, ayşe, ayşegül, ayşekadın, ayşen, ayşenur, aza, azad, azal, azer, azerbaycan, azeri, azim, 

aziz, azizi, azman, azmi, azra, azzam, aç, açacak, açar, açelya, açlık, açma, açı, açıkgöz, açıkla, açıklama, açıl, açıla, aü, ağ, 

ağa, ağar, ağaç, ağaçla, ağda, ağla, ağustos, ağı, ağım, ağın, ağır, ağırla, ağıt, ağız, aı, aıds, aş, aşama, aşağı, aşiyan, aşk, 

aşkale, aşkın, aşure, aşçı, aşı, aşık, aşıla, aşın, aşırı, baba, babadağ, babür, babıali, baca, bacak, badem, badi, badminton, 

badya, bafra, bagaj, baget, baha, bahaddin, bahadır, bahaeddin, bahar, baharat, bahariye, bahir, bahri, bahriye, bahtiyar, 

bahçe, bahçelievler, bahçesaray, bahçıvan, bak, bakalit, bakan, baki, bakiye, bakla, baklava, bakliyat, bakraç, bakteri, 

bakteriyel, bakı, bakıcı, bakım, bakın, bakır, bakırköy, bakış, bal, bala, balaban, balamir, balast, balat, balata, balayı, balba l, 

baldo, baldır, bale, balerin, bali, balina, balistik, balkan, balkon, balo, balon, balsam, balta, baltacı, baltala, balyoz, balyozla, 

balçova, balçık, balık, balıkla, balıkçın, balım, balın, bambaşka, bambu, bamya, ban, bandaj, bando, bandrol, bandır, 

bandırma, bani, bank, banka, banker, banko, bant, bantla, banu, banyo, bap, bar, barak, baran, barbar, barbaros, barbekü, 

barbunya, bardak, baret, barfiks, bariyer, bark, barkod, barlas, baro, barometre, barut, barçın, barı, barın, barınak, barış, bas, 

basamak, basen, basil, basiret, basit, bask, basket, basketbol, baskil, baskül, baskı, baskıla, baskın, basma, baston, bastır , 

basur, bası, basım, basın, basınç, bat, batak, batarya, bateri, battaniye, batu, batı, batık, batın, bavul, bay, bayan, bayar, bayat,  

baydar, bayer, bayezit, bayi, bayii, baykal, baykan, baykuş, bayman, bayrak, bayraktar, bayram, bayrampaşa, baysal, baysan, 

bayt, bayıl, bayındır, baz, bazik, baç, bağ, bağcık, bağcılar, bağda, bağdadi, bağdat, bağla, bağlam, bağlama, bağlantı, 

bağlantıla, bağı, bağım, bağır, bağırsak, bağış, bağışık, baş, başak, başar, başarı, başbakan, başka, başkan, başkent, başkur t, 

başla, başlangıç, başlı, başlık, başucu, başvur, başvuru, başyapıt, başyazı, başörtü, başöğretmen, bbc, bebe, bebek, beceri, 

becerikli, bedava, bedel, beden, bedeni, bedevi, bedir, bedirhan, bedran, bedri, bedriye, begonvil, begüm, beher, behice, beh lül, 

behram, behçet, bej, bek, bekar, bekir, bekle, beklenti, bektaş, bektaşi, bekçi, bel, belde, bele, beledi, belediye, belek, belen, 

belge, belgele, belgesel, belgi, belgin, beli, belir, belirle, belirli, belirt, belirti, belle, bellek, belli, belçika, bembeyaz, benek, 

bengi, benimse, beniz, benlik, benna, bent, benze, benzer, benzet, benzin, bera, berat, berbat, berber, berduş, bere, bereket, 

berele, bergama, beril, berjer, berk, berka, berkay, berke, berker, berki, berkin, berksoy, bermuda, berna, berra, berrak, berri, 

berrin, bert, besi, besin, besle, besleme, besmele, bestekar, bet, beta, betik, beton, betoniyer, betül, bey, beyan, beyaz, beyazla, 

beyazlık, beyazıt, beydağ, beygir, beyhaki, beyhan, beyin, beykoz, beylerbeyi, beylikova, beyoğlu, beypazarı, beytüşşebap, 

beyza, beyzbol, bez, beze, bezelye, beğen, beğeni, beşer, beşik, beşiktaş, beşir, beşle, beştaş, biber, biberiye, biberlik, biberon, 

bibliyografi, bibliyografya, biblo, bican, bidon, biftek, biga, bigudi, bihter, bijuteri, bike, bikini, bil, bilal, bilardo, bildik, bildir, 

bildiri, bildirim, bilek, bileklik, bilen, bilet, bileyici, bilezik, bileş, bileşen, bileşikgiller, bilge, bilgehan, bilgen, bilgi, bilgilen,  
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bilgin, bilgisayar, bilim, bilimsel, bilinç, bilinçaltı, bilinçlen, bilişim, bilişsel, bilkan, billur, bilmece, bilmen, bina, bindallı, 

binek, binici, binlerce, bip, bira, biraz, birbir, bircan, birebir, birey, bireysel, birgül, biricik, birik, birikim, birim, birinci, birle, 

birleş, birleşik, birlik, birliktelik, birol, birsen, bisiklet, bisküvi, bistro, bisturi, bit, bitim, bitir, bitiş, bitişik, bitki, bitkin, bitkisel, 

bitter, biye, biyografi, biyokimya, biyoloji, biyolojik, biyopsi, bizans, bizle, biç, biçim, biçimle, blender, blok, bloke, bloknot, 

blum, bluz, bm, bobin, bobinaj, bocuk, bodrum, bodur, bohem, bohça, bohçala, boks, bol, bolero, bolivya, bolluk, bolvadin, 

bomba, bombe, bonbon, boncuk, bone, bono, bor, bora, bordo, bordür, bornova, bornoz, borsa, boru, borç, bosna, bosnalı, 

bostan, bot, botanik, boy, boya, boyala, boynuz, boyun, boyut, boz, boza, bozan, bozbey, bozcaada, bozkurt, bozkır, bozuk, 

bozul, boğ, boğaz, boğaziçi, boğazköy, boğuk, boş, boşa, boşal, boşan, boşanma, boşluk, branda, branş, bravo, brezilya,  

briyantin, brokar, bronz, bronşit, broş, broşür, brüt, buat, buca, bucak, buda, budak, buhar, buhurdan, buji, buket, bukle, b ul, 

bula, bulak, bulantı, bulaş, bulaşıcı, bulaşık, bulaşıkhane, buldan, bulgar, bulgarca, bulgaristan, bulgur, bulmaca, bulun, 

bulundur, bulut, buluş, bulvar, bumerang, bumin, bunama, bungalov, bur, bura, burak, burcu, burgu, burhan, burhaniye, 

burjuvazi, burma, burs, buru, burun, burundi, burç, burçak, but, butik, buton, buy, buyruk, buyur, buz, buzağı, buzdolabı, 

buğday, buğra, buğu, böbrek, böcek, böke, böl, bölge, bölgele, bölgesel, bölme, bölü, bölücü, bölüm, bölümle, börek, börü, 

böğürtlen, büfe, bük, büke, büklüm, bülbül, bülent, bülten, bünyamin, bünye, büro, bürokrasi, büryan, bürü, büst, bütçe, bütünle, 

bütünleşik, büyü, büyük, büyükbaş, büyüle, büyüteç, büşra, bıcır, bıldır, bıldırcın, bırak, bıyık, bızdık, bıçak, bıçakla, bıçaklık, 

bıçakçı, cacık, cadde, cafer, cahid, cahiliye, cam, cami, camla, can, canan, canavar, candan, candeğer, caner, cani, canip, 

cankurtaran, canlan, canlı, canser, cansever, cansu, cansın, cantürk, cari, carla, cart, carullah, casino, casus, cay, cazibe, 

cazip, cd, cebe, cebeci, cehennem, ceket, celal, celaleddin, celil, cem, cemaat, cemal, cemalettin, cemil, cemiyet, cemre, cenab, 

cenaze, cendere, cengiz, cenk, cennet, centilmen, cep, cephe, ceren, cereyan, cerrah, cerrahi, cerrar, ceset, cetvel, cevabi, 

cevahir, cevap, cevapla, cevat, cevdet, cevher, ceviz, cevizi, ceyda, ceyhan, ceyhun, ceylan, ceza, cezaev, cezai, cezayir, cezbet, 

cezerye, cezmi, cezp, cezve, cibinlik, cici, cif, cihad, cihan, cihangir, cihanser, cihat, cihaz, cila, cilala, cilasun, cilt, ciltle, cimri,  

cin, cinayet, cingöz, cins, cinsel, cinsi, cinsiyet, cinuçen, cips, cirit, ciro, civan, civar, civciv, civelek, ciğer, cm, conta, cop, 

corum, coğrafya, coşku, coşkun, cukka, cuma, cumali, cumartesi, cumayeri, cumhuriyet, cunda, cup, cümbüş, cüneyd, cüneyt, 

cüz, cüzdan, cılız, cımbız, cırcır, cırt, dadı, dahice, dahil, dahili, dahiliye, daimi, dair, daire, dakik, dakika, daktilo, dal, dala, 

dalaman, dalaş, dalga, dalgalan, dalgın, dalgıç, dalkılıç, dalya, dalyan, dam, damacana, damak, damar, damat, damga, damla, 

damper, dan, dana, danimarka, daniş, dans, dantel, danış, danışman, dara, daral, darbe, darcan, darende, darphane, darüşşifa,  

darı, data, dav, dava, davet, davetiye, davlumbaz, davran, davranış, davud, davudi, davul, davut, daya, dayalı, dayan, dayanak, 

dayanç, dayanıklı, dayı, dağ, dağla, dağıl, dağılım, dağınık, dağıt, dağıtım, ddy, debriyaj, dede, dedektif, dedektör, dedikodu, 

def, defans, defile, defin, define, defne, defo, defter, defterdar, deha, dejenerasyon, deklanşör, dekolte, dekor, dekorasyon, 

dekoratif, dekore, del, delgeç, delgi, deli, delice, delik, delil, deliorman, delir, delta, dem, demet, demir, demiray, demirağ, 

demirbaş, demirci, demirel, demirer, demirhan, demiri, demirkan, demirkapı, demirle, demle, demlik, demo, demokrasi, dene, 

deneme, denet, denetim, deney, deneyim, deneyimle, deneyle, denge, deniz, denizaltı, denizkızı, denk, deodorant, deontoloji, 

departman, depo, depola, deprem, depresyon, der, derbent, dere, derece, derecele, deren, dergah, dergi, deri, derin, 

derinlemesine, derle, derlem, derman, dermatolog, dermatoloji, dernek, ders, dershane, dert, derviş, derya, derz, desen, desibel, 

deste, destek, destekle, detay, detayla, detektör, deterjan, dev, deva, devam, deve, develi, devir, devlet, devran, devre, devrek, 

devren, devret, devri, devrim, devriye, deyim, dezenfeksiyon, dezenfektan, dezenfekte, değ, değer, değerle, değerlen, değir, 

değirmen, değiş, değişik, değişim, değişke, değişken, değnek, değnekle, deşarj, dicle, didaktik, didem, dijital, dikdörtgen, diken, 

dikey, dikili, dikiz, dikiş, dikkat, dikmen, dil, dilara, dilaver, dile, dilek, dilim, dilimle, dilmen, dilruba, dilşad, dimyat, din, 

dinamik, dinamizm, dinamo, dini, dink, dinle, dinlen, dinozor, dinç, dinçer, dip, diplomat, dire, direk, direksiyon, diren, direnç , 

dirgen, dirgenle, dirsek, dirsekle, disiplin, disk, disket, distribütör, divan, divane, divani, divit, diyabet, diyabetik, diyafon, 

diyafram, diyanet, diyar, diyet, diyetisyen, diyot, diz, dizayn, dizdar, dizel, dizi, dizile, dizim, dizüst, dizüstü, diş, dişbudak, dişi, 

dişle, dk, dmo, do, dodurga, dok, doktor, doktora, doktrin, doku, dokuma, dokun, doküman, dol, dola, dolam, dolan,  dolandır, 

dolap, dolar, dolay, dolaş, doldur, dolgu, dolgun, dolma, dolmuş, dolomit, dolu, dolunay, domates, domino, domuz, don, dona, 

donanım, dondurma, donuk, doping, doruk, dost, dosya, dosyala, doy, doyasıya, doygun, doyum, doz, dozaj, dozer, doğa, doğal, 

doğan, doğanay, doğay, doğra, doğram, doğrama, doğrul, doğrula, doğrultu, doğu, doğukan, doğum, doğur, dragon, draje, 

drama, drenaj, dua, duba, duble, dubleks, dudak, dudu, duetto, duka, dul, duman, dumanla, dumlupınar, duo, dur, durak, dural,  

duran, durdur, durmuş, dursun, duru, durum, dut, duvak, duvar, duy, duyar, duygu, duyur, duyuru, duş, dök, dökme, döküm, 

dölek, dön, dönem, dönen, dönence, döner, dönme, dönüm, dönüş, dörtdivan, döv, döviz, dövme, dövüş, döşe, döşem, döşeme, 

dübel, dücane, düden, düdük, düello, dükkan, dülger, dümdüz, dümen, dündar, dünya, dürbün, dürdane, düve, düzel, düzelt, 

düzelti, düzen, düzenle, düzey, düzgü, düzine, düzle, düğ, düğme, düğmele, düğü, düğüm, düğün, düş, düşle, düşman, düşük, 

düşün, düşünür, düşür, dır, dış, dışkı, ebabil, ebat, ebe, ebegümeci, ebele, ebrar, ebru, ebruli, ebu, ebubekir, ece, ecza, eczane, 

eda, ede, edebi, edebiyat, edep, eder, edib, edim, edin, edip, edisyon, editör, ediz, efe, efekt, efendi, efil, eflatun, efor , efsane, 

efsun, ege, egemen, ego, egzama, egzersiz, egzotik, egzoz, ehil, ehli, ehlikeyf, ehliyet, ejder, ejderha, ek, ekber, eke, eker, ekg, 

ekim, ekin, ekip, ekipman, ekle, eklem, eklenti, ekmek, ekmeleddin, ekol, ekoloji, ekolojik, ekonometri, ekonomi, ekonomik, 

ekonomist, ekose, ekosistem, ekran, ekrem, eksantrik, eksen, ekspres, ekstra, ekstre, ekstrem, ekvator, ekşi, el, ela, elastik, 

elastikiyet, elbise, elde, eldiven, ele, elek, elektrik, elektrikle, elektro, elektromanyetik, elektronik, elektrostatik, elem, eleman, 

element, eleştir, eleştiri, elgin, elhan, elif, elim, elips, eliptik, elit, elle, elma, elmadağ, elmalı, elmas, elver, elveriş, elyaf, elyesa, 

elçi, em, emanet, emay, emaye, embriyoloji, emek, emekle, emekli, emel, emeç, emin, emine, eminönü, emir, emlak, emmi, 

emniyet, empati, emprime, emrah, emre, emrullah, emsal, emval, emzik, emzir, enderun, endişelen, endokrinoloji, endonezya, 

endülüs, endüstri, endüstriyel, ene, ener, enerji, enes, enez, enfeksiyon, enfes, enformasyon, engel, engelle, engin, enginar, enik, 

enis, enise, enjeksiyon, enjektör, ensar, ense, enstitü, enstrüman, entegrasyon, entegre, enteresan, envanter, enver, epilasyon, 

epsilon, er, eralp, eraslan, erbay, erbaş, ercan, erciyes, ercüment, erdal, erdem, erdinç, erdoğan, erek, ereksiyon, eren, erendiz, 

erengül, erer, ereğli, erg, ergani, ergen, ergenç, ergi, ergin, ergonomi, ergonomik, ergun, erguner, ergül, ergün, ergüven, 

erhan, eri, erik, erim, erinç, eriş, erişte, erk, erkal, erkam, erkan, erke, erkek, erkul, erma, erman, ermeni, ermenice, ermiş, 

eroinman, erol, eros, erotik, ersan, ersin, ersu, ertan, ertaş, erte, ertekin, erten, ertesi, ertuğ, ertuğrul, eryaman, eryılmaz, 

erçetin, erşahin, erşan, es, esad, esans, esas, esed, esen, esenle, esenler, eser, esin, esinti, esir, eski, eskiz, esma, esman, esna,  
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esnaf, esne, esnek, espri, esra, esrarengiz, estetik, et, etamin, etap, etek, etekle, etem, eten, ethem, eti, etik, etiket, e tiketle, 

etimoloji, etiyopya, etken, etki, etkile, etkin, etmen, etnik, etnografya, etnoloji, etol, etyemez, ev, evcil, evcilik, ever, evin, 

evirgen, eviç, evlat, evlen, evli, evlilik, evliya, evrak, evre, evren, evrensel, evrim, evç, ey, eylem, eylül, eyvallah, eyüp, ez, eza, 

ezan, ezber, ezgi, ezine, eziyet, eğ, eğe, eğele, eğim, eğit, eğitim, eğitmen, eğitsel, eğle, eğlen, eğlence, eş, eşari, eşarp, eşek, 

eşfak, eşik, eşit, eşle, eşlem, eşme, eşofman, eşref, eşya, fa, faaliyet, fabl, fabrika, fadime, fahreddin, faik, fail, faiz,  fakir, faks, 

faksla, faktör, fakülte, fakır, fal, falez, familya, fanatik, fani, fanila, fanta, fantastik, fantazya, fantezi, fanus, far, fare, farenjit, 

farika, faris, fark, farmakoloji, fars, farsça, faruk, faruki, farz, farı, fas, fasikül, faslı, fasulye, fasıl, fatih, fatma, fatmagül, 

fatmanur, fatoş, fatura, fauna, favori, fay, fayans, fayda, faydalan, faz, fazla, fazlullah, fazlı, fazıl, fedai, federal, federasyon, 

fehim, fehmi, feke, felaket, felsefe, felsefi, fen, fener, fent, fer, ferace, ferah, ferahla, ferda, ferdi, ferhat, ferid, feridun, 

feridüddin, feriha, ferit, ferma, ferman, fermuar, ferruh, fert, feryat, fes, fesat, fesleğen, festival, fethet, fethi, fethiye, fethullah, 

fetih, fetva, fevzi, feyiz, feyza, feyzi, feyzullah, feza, fiber, fidan, fide, figen, figür, fihrist, fihristle, fiil, fikir, fikret, fikri, fikriye, 

fil, fildiş, file, filet, fileto, filika, filipinler, filiz, film, filo, filozof, filtre, filtrele, fin, final, finalist, finans, finansal, fincan, finike, 

finlandiya, firdevs, fire, firefox, firma, firuze, fiskos, fisto, fit, fitil, fitille, fitre, fiyat, fiyatla, fiyonk, fizik, fizyoloji, fiş, fişek, fişle, 

flama, flaman, flamingo, flaş, flaşör, flebit, flok, flora, flört, flüt, folklor, folyo, fon, fondöten, fonksiyon, fonksiyonel, fonla, fora, 

form, forma, formalite, format, formika, formül, formüler, fors, forsa, forte, forum, fosfat, fosfor, fosil, foto, fotokopi, fotoroman, 

fotosentez, fototerapi, fotoğraf, fotoğrafla, foça, frambuaz, frank, fransa, fransız, fransızca, frekans, fren, frenle, freze , frezele, 

fritöz, fuad, fuar, fuat, fujer, ful, fular, fulya, funda, furkan, fut, futbol, fuzuli, fön, füme, füsun, füze, füzen, fıfa, fıkra, fıla, fındık, 

fındıkkıran, fındıklı, fırat, fırdöndü, fırfır, fırla, fırsat, fırt, fırtına, fırça, fırçala, fırıldak, fırın, fırınla, fıs, fıskiye, fıstık, fısılda, 

fıtık, fışkır, gabon, gag, gaga, gala, galaksi, galat, galatasaray, galeri, galeta, galib, galip, galoş, galvaniz, galyum, gam, gama, 

gamze, gar, garaj, garanti, gard, gardenya, gardırop, gargar, gargara, garip, garnitür, garson, gastroenteroloji, gauss, gaye, 

gayet, gayret, gayrimenkul, gaz, gazal, gazanfer, gazel, gazelle, gazete, gazi, gaziemir, gazoz, gazzali, gb, gebe, gebze, gecele, 

gecelik, gecik, gedik, gediz, gel, gelecek, gelenek, gelin, gelincik, gelinlik, gelir, geliş, gelişim, geliştir, gem, gemi, gen, gencal, 

gence, gencel, genel, general, genetik, geniş, genişle, genişlik, genç, geometri, geometrik, ger, gerdan, gerdanlık, gerede, 

gerekli, gerekse, gereksin, gereksinim, gerekçe, gereç, gergedan, gergi, gergin, geriatri, gerilim, gerilla, gerçekle, getir, getiri, 

gev, geven, geveze, gevrek, gevşe, geyik, gez, gezegen, gezgin, gezi, gezin, gezinti, geçen, geçer, geçici, geçin, geçir, geçit, geçiş, 

geçmiş, gibisi, gider, gidi, gidon, gilaburu, ginseng, gir, girdi, girenle, girit, giriş, girişim, git, gitar, giy, giyim, giyin, giyotin, 

giysi, giz, gizem, gizli, glikoz, global, goblen, gofret, gol, golf, gomalak, gonca, gondol, goril, grafik, grafit, gram, gramaj, 

gramer, gramofon, granat, granit, granül, gravür, grek, gres, greyder, gri, gril, grip, grup, grupla, guatemala, gudde, gufran, 

guguk, gulam, gurbet, gurup, gurur, gusto, gut, göbek, gök, gökalp, gökdelen, gökkuşağı, gökmen, göksu, göktürk, gökyüzü, 

gökçe, gökçek, gökçen, göl, gölbaşı, gölcük, göle, gölge, gölgele, gölyaka, göm, gömlek, gömme, gön, gönder, gönderi, gönenç, 

gönye, gönyele, gönül, gör, görele, görev, görgü, görkem, görsel, görü, görün, görüntü, görüntüle, görünüm, görünüş, görüş, 

görüşme, göster, gösterge, gösteri, gösteriş, götür, gövde, göy, göynük, göz, gözaltı, gözde, göze, gözenek, gözet, gözle, gözlem, 

gözlemle, gözlük, gözyaş, gözük, göç, göçebe, göçer, göçmen, göçük, göğüs, gü, gübre, gübrele, güderi, güdü, güdük, güdül, 

gül, gülay, gülbahar, gülendam, güler, güleç, gülgün, gülhan, gülhanım, gülistan, gülle, güllü, gülmece, gülnihal, gülnur, 

gülsen, gülseren, gülsu, gültekin, gülten, gülzar, gülçin, gülücük, gülümse, gülşah, gülşen, güm, gümrük, gümrükle, gümüş, 

gümüşle, gün, günah, günay, günaydın, güncel, güncelle, gündelik, gündem, güney, güneş, güneşle, güngören, günlük, günyüzü, 

günü, günübirlik, gürbüz, gürdal, gürel, gürer, güreş, gürkan, gürle, gürol, gürpınar, gürsel, gürz, gürültü, gürün, güt, güv e, 

güven, güvence, güvenilir, güvenirlik, güvenç, güvercin, güverte, güz, güzelbahçe, güzelyurt, güzergah, güzide, güç, güçlen, 

güçlü, güğüm, gıcık, gıcırda, gıda, gıdakla, gıgı, gıpta, gırgır, ha, haber, haberdar, haberleş, habib, habil, hac, hace, hacer, 

hacim, hacivat, hacı, had, hadde, hadi, hadis, haf, hafif, hafifle, hafiye, hafize, hafriyat, hafta, hafız, hafıza, hain, hak, hakan, 

hakem, haki, hakiki, hakim, hakimiyet, hakkı, hakla, haksever, hal, halat, halaç, haldun, hale, halep, halhal, halid, halide, halil, 

halim, halime, halis, halit, haliç, halk, halka, halkala, hallet, halojen, halter, haluk, halı, ham, hamak, hamam, hamburger, 

hamdi, hami, hamid, hamide, hamil, hamile, hamit, hamiyet, hamlaç, hamle, hamlet, hammad, hamur, hamza, han, hanbeli, 

hande, hane, hanedan, hanef, hanefi, hanif, hanife, hansa, hançer, hançerle, hanım, hap, hapşır, har, hara, haram, harbi, 

harbiye, harca, hardal, hare, harekat, hareket, harem, harf, harici, harika, haris, harita, harman, harmandal, harnup, harp, 

hars, harun, harç, has, hasan, hasar, hasat, haseki, hasen, haseni, hasköy, hasret, hassa, hassas, hassasiyet, hasta, hastahane, 

hastalan, hastalık, hastane, hasut, hasır, hat, hata, hatem, hatib, hatice, hatim, hatip, hatmi, hattat, hatun, hatıra, hatırat, 

hatırla, hav, hava, havai, havalan, havale, havan, havas, havla, havlu, havut, havuz, havuzla, havuç, havva, havya, havza, hay, 

hayal, hayalet, hayali, hayalperest, hayat, hayati, hayda, haydar, haydarpaşa, haydi, haymana, hayrabolu, hayran, hayrat, 

hayreddin, hayret, hayrettin, hayri, hayrunnisa, hayta, hayvan, hayvanat, haz, hazal, hazar, hazer, hazin, hazine, haziran, 

hazne, hazım, hazırla, hazırlık, haç, haçlı, haşere, haşhaş, haşim, haşimi, haşla, hedef, hedefle, hedik, hediye, hekim, hekimbaşı, 

helen, helezon, helikon, helikopter, helva, helyum, hematit, hemşire, hendek, hentbol, herk, hesap, hesapla, heves, hey, 

heyamola, heybe, heyecan, heyecanlan, heyet, heykel, hibrit, hicaz, hiciv, hicran, hicret, hidayet, hidrofor, hidrojen, hidroksit, 

hidrolik, hijyen, hijyenik, hikaye, hikem, hikmet, hilal, hile, hilmi, himmet, hin, hind, hindi, hindiba, hindistan, hint, hiper, 

hipodrom, his, hisar, hisse, hisset, hissi, histoloji, hitabet, hitap, hitit, hizala, hizber, hizmet, hizmetçi, hişam, hobi, hoca, hol, 

holding, hollanda, honduras, hoparlör, hoppala, horasan, horla, hormon, horoz, hortum, hoşgörü, hoşlan, hu, huda, hukuk, 

hukuki, humma, huni, hurda, huri, huriye, hurma, hurç, hurşid, husus, huzur, huş, hücre, hücum, hüdavendigar, hüküm, 

hükümdar, hülya, hüner, hünkar, hür, hürrem, hürriyet, hüseyin, hüseyni, hüsniye, hüsnü, hüsrev, hüsün, hüzün, hüzünlen, hıdır, 

hıfz, hıfzı, hıfzıssıhha, hır, hırdavat, hırka, hırs, hırsız, hırvatistan, hız, hızar, hızlan, hızır, hızırbey, iade, ibadet,  ibiş, ibn, 

ibrahim, ibrani, ibranice, ibre, ibrik, icat, ici, icra, idare, idari, iddia, ide, idea, ideal, idil, idrar, idris, iett, ifa, ifade, iffet, iflas, 

iftar, iguana, ihale, iham, ihanet, ihbar, ihlal, ihlas, ihracat, ihram, ihraç, ihsan, ihsaniye, ihtarname, ihtilaf, ihtilal, ihtiva, 

ihtiyar, ihtiyaç, ihtişam, ika, ikame, ikaz, ikbal, ikebana, ikizler, iklim, iklimle, ikna, ikon, ikram, iksir, iktisadi, iktisat, il, ilahi, 

ilahiyat, ilan, ilave, ilaç, ilaçla, ilbey, ilbeyi, ileri, ilerle, ilet, ileti, iletken, ilgi, ilgile, ilgilen, ilginç, ilhami, ilhan, ilik, ilim, 

ilişki, ilişkin, ilkbahar, ilke, ilker, ilkim, ilknur, ilkokul, ilköğretim, ilmi, ilmihal, ilyas, ilçe, im, ima, imaj, imal, imalat, 

imalathane, imam, imamoğlu, iman, imar, imdat, imge, imha, imitasyon, imkan, imla, immünoloji, imparator, imrahor, imran, 

imren, imza, imzala, in, inal, inan, inanç, ince, incel, incele, inci, incil, incin, incir, indeks, indi, indikatör, indir, indirge,  
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indükle, indüksiyon, inebolu, inegöl, inek, inekle, infaz, ingiliz, ingilizce, ingiltere, ini, inkılap, inme, insan, insülin, interaktif, 

internet, intikam, inç, inönü, inşa, inşaat, inşallah, ip, ipek, iplik, ipotek, iptal, ipuç, iran, irdele, irem, irfan, iri, iris, irlanda, 

irmik, irsaliye, irtibat, irtikap, is, isa, isabet, ishak, ishal, isim, iskambil, iskan, iskandinav, iskarpela, iskele, iskelet, iskenderun, 

iskonto, iskota, islam, islami, islamiyet, ismail, ismet, ispanya, ispanyol, ispanyolca, ispat, ispatla, israil, istasyon, istatistik, 

istavrit, iste, istek, istem, isteri, istif, istifle, istihdam, istihkam, istikbal, istiklal, istikrar, istila, istiridye, istisna, istisnai, isveç, 

isviçre, isyan, it, italik, italya, italyan, italyanca, itfaiye, ithal, ithalat, itibar, itibari, itimat, itina, itiraf, ito, ittihat, iv, ivgi, ivme, 

iyon, iyonik, iz, izdiham, izdüşüm, izgi, izin, izle, izlem, izlenim, izmit, iznik, izolasyon, izolatör, izole, izzet, içecek , içel, içer, 

içeri, içerik, içgüdü, içim, içki, içtihat, iğ, iğde, iğne, iğnele, iğrenç, iş, işaret, işaretle, işbirlik, işcan, işe, işgal, işit, işkence, 

işle, işlek, işlem, işlemci, işletme, işletmen, işlev, iştah, iştirak, işveren, işçi, jaguar, jale, jambon, jandarma, jant, japon, 

japonca, japonya, jartiyer, java, jel, jelatin, jeneratör, jenerik, jeofizik, jeolojik, jet, jeton, jilet, jimnastik, jinekoloji, jinekolojik, 

joker, jöle, jüpon, kaan, kab, kaba, kabak, kabala, kaban, kabar, kabara, kabarcık, kabare, kabataş, kabe, kabiliyet, kabin, 

kablo, kabuk, kabuklan, kabul, kabullen, kabus, kabza, kabız, kadastro, kadayıf, kadeh, kadem, kademe, kadife, kadir, kadran, 

kadri, kadriye, kadro, kadı, kadıköy, kadın, kafa, kafadar, kafdağı, kafe, kafein, kafes, kafesle, kafeterya, kafkas, kaftan,  

kahraman, kahvaltı, kahve, kahverengi, kahya, kaide, kainat, kak, kakao, kaktüs, kal, kalaba, kalafat, kalamar, kalamış, kalan, 

kalay, kalbi, kaldır, kaldıraç, kaldırım, kale, kalecik, kalem, kalemtıraş, kalender, kaleydoskop, kalfa, kalibrasyon, kalibre, 

kaligrafi, kalite, kalk, kalkan, kalkın, kalkış, kalori, kalorifer, kalp, kalsit, kalsiyum, kalyon, kalça, kalın, kalıp, kalıpla, kam, 

kama, kamala, kamaş, kambiyo, kame, kamelya, kamera, kameri, kamil, kamile, kamp, kampana, kampanya, kampüs, kamu, 

kamuflaj, kamuoyu, kamyon, kamyonet, kamçı, kamış, kan, kana, kanaat, kanada, kanal, kanarya, kanat, kanatlan, kanaviçe, 

kanca, kancala, kandemir, kandil, kandilli, kandır, kandıra, kanepe, kangal, kanguru, kani, kano, kanser, kanserojen, kansu, 

kant, kantar, kantaron, kantin, kanun, kanuni, kanyon, kanı, kanıt, kanıtla, kaos, kap, kapa, kapak, kapalı, kapama, kapan, 

kapasite, kapat, kapitone, kapla, kaplam, kaplama, kaplan, kaplumbağa, kaplıca, kaporta, kapsa, kapsam, kapsül, kaptan, 

kaput, kapüşon, kapı, kar, kara, karaağaç, karabaş, karabiber, karabina, karaburun, karabuğday, karaca, karacabey, karacan, 

karaciğer, karadağ, karadeniz, karagöz, karagül, karahan, karahindiba, karaisalı, karakaçan, karakter, karakuş, karamanlı, 

karamürsel, karanfil, karanlık, karapınar, karar, karatay, karataş, karate, karavan, karaçam, karbon, karbonat, karbondioksit, 

karbonhidrat, karbüratör, kardelen, kardeş, kardiyak, kardiyoloji, kare, karekök, karele, karga, kargo, kargı, kari, karikatür, 

karin, kariyer, karizma, karkas, karma, karmakarışık, karman, karmaş, karmaşa, karnaval, karne, karnıyarık, karo, karp it, 

karpuz, kart, kartal, kartel, kartezyen, karton, kartopu, kartpostal, kartuş, kartvizit, karyola, karı, karın, karınca, karış , karışık, 

karışım, karşıla, karşılaş, karşılık, karşıt, karşıyaka, kas, kasa, kasaba, kasala, kasap, kase, kaset, kasis, kask,  kasko, kasnak, 

kasnakla, kasık, kasımpatı, kasır, kat, katalog, katalogla, katar, katarakt, kategori, kati, katil, katip, katkı, katla, katlan, katliam, 

katman, katmer, katre, katıl, katılım, kauçuk, kavak, kavaklıdere, kaval, kavanoz, kavas, kavga, kavi, kavim, kavis, kavra, 

kavram, kavuk, kavun, kavur, kavurma, kavuş, kavşak, kay, kaya, kayaalp, kayak, kayan, kayaç, kaybet, kaybol, kaydet, kaydol,  

kaydırak, kaygan, kaygı, kayhan, kaymak, kaymaz, kayna, kaynak, kaynaklan, kaynakça, kaynar, kaynarca, kaynat, kayra, 

kayser, kayyım, kayık, kayın, kayıp, kayısı, kayıt, kayıtla, kayış, kaz, kaza, kazak, kazakistan, kazan, kazanç, kazasker, kazein, 

kazı, kazık, kazım, kaçak, kaçar, kaçın, kaçır, kağan, kağıt, kağıthane, kağıtla, kaş, kaşar, kaşe, kaşif, kaşkol, kaşkorse, kaşmir, 

kaşı, kaşık, kaşıkla, kaşıntı, kb, kbb, kdv, keban, kebap, kebir, kedi, kefalet, kefe, kefir, kehribar, kek, kekik, kekle, keklik, kel, 

kelam, kelebek, kelep, kelepir, kelepçe, kelepçele, keleş, kelime, keloğlan, kemal, kemaleddin, kemalettin, kemalist, kemalpaşa, 

keman, kemani, kemer, kemerle, kemik, kemir, kemirgen, kemoterapi, kenan, kenar, kendigelen, kene, kenetle, kent, kenya, kep,  

kepek, kepenk, kepez, kepçe, kepçele, keram, keratin, kere, kerem, keres, kereste, kerim, kerime, kerpeten, kervan, kervansaray, 

kes, kese, kesel, kesele, keser, kesik, kesimhane, kesin, kesinti, kesit, keski, keskin, kesme, kestane, kestel, ket, kete, keten, keton, 

ketçap, kevgir, keyfi, keyif, keykavus, keys, keçe, keçele, keçi, keçiboynuz, keçisedef, keçiören, keşan, keşfet, keşif, kg, kibar, 

kibrit, kik, kil, kile, kiler, kilim, kilit, kilitle, kille, kilo, kilogram, kilometre, kimlik, kimono, kimya, kimyasal, kimyon, kin, kinik, 

kir, kira, kirala, kiraz, kiremit, kireç, kiriş, kirlen, kirlet, kirpi, kirpik, kist, kit, kitabevi, kitap, kitle, kivi, kiğı, kişi, kişilik, kktc, 

klarnet, klas, klasik, klasör, klavye, klima, klinik, klip, klips, klon, klonla, klozet, km, kobalt, kobra, koca, kocabaş, kocaman, 

kocasinan, kod, kodeks, kodla, kofra, kok, koka, kokart, kokla, kokteyl, koku, kol, kola, kolaj, kolayla, koldaş, kolej, koleksiyon, 

kolektif, kolektör, koli, kolla, kolluk, kolon, kolonya, kolonyala, koltuk, koltukla, kolye, kolçak, kom, komando, komar, kombi, 

kombinasyon, kombine, kombinezon, komi, komik, komisyon, komita, komodin, kompak, komple, kompleks, kompres, kompresör, 

komut, komutan, komünist, komütatör, komşu, kon, konak, konakla, kondansatör, kondisyon, konektör, konfeksiyon, konferans, 

konfeti, konfor, kongre, koni, konsa, konsantrasyon, konsantre, konsept, konser, konserve, konsol, konstrüksiyon, konsültasyon, 

kont, kontak, konteyner, kontrat, kontrol, kontrolör, kontör, konu, konuk, konum, konumlan, konur, konut, konuş, konvansiyonel, 

konveksiyon, konvektör, konvoy, konç, kooperatif, kopar, kopek, kopuz, kopya, kopyala, kor, kordon, kore, korece, korhan, 

koridor, kork, korku, korkunç, korkut, korkuteli, korna, korner, koroner, korsan, korse, kortan, koru, korucu, korur, kostüm, kot, 

koton, kov, kova, kovala, kovan, kovboy, koy, koytak, koyu, koyulhisar, koyun, koz, koza, kozalak, kozan, kozlu, kozmetik, koç, 

koçak, koçaş, koçer, koçu, koş, koştur, koşu, koşul, koşulla, koşum, kral, kraliçe, kramp, kravat, kreasyon, kredi, kredile, krem, 

krema, kremle, krep, kreş, kriko, kriminoloji, kripto, kripton, kristal, kriter, kritik, kriz, krizantem, kroki, krom, kromaj, kron, 

kronik, kronograf, kronoloji, kronometre, kroşe, kuaför, kubbealtı, kubilay, kucak, kudret, kuka, kukla, kul, kula, kulak, ku lan, 

kule, kullan, kuloğlu, kulp, kulu, kuluçka, kulübe, kulüp, kum, kuma, kumanda, kumaş, kumbara, kumla, kumlu, kumluca, 

kumpas, kumru, kumsal, kundak, kundura, kungfu, kunt, kuntay, kup, kupa, kupkuru, kupon, kur, kura, kurabiye, kural, kuram, 

kuran, kuray, kurban, kurbağa, kurbağacık, kurdele, kurdeşen, kurgula, kurmay, kurna, kurnaz, kuron, kurs, kursiyer, kurt, 

kurtar, kurtköy, kurtul, kurtuluş, kuru, kurul, kurula, kurum, kuruş, kurye, kurşun, kurşunla, kus, kusur, kut, kutla, kutlu,  

kutluay, kutsal, kutu, kutula, kutup, kuvars, kuveyt, kuvvet, kuvvetlen, kuyruk, kuyu, kuyum, kuyumcu, kuz, kuzey, kuzgun, 

kuzguncuk, kuzine, kuzu, kuzula, kuğu, kuş, kuşadası, kuşak, kuşat, kuşdili, kuşe, kuşeyr, kuşkonmaz, kuşku, köfte, kök, köken, 

kökten, köle, kömür, köpek, köpekle, köprü, köpük, köpür, kör, körfez, körle, körpe, körük, köse, kösele, köstebek, köstek, 

kötülük, köy, közle, köşe, köşk, kübra, kükre, kükürt, kül, külliyat, külot, kültür, kültürel, külyutmaz, külçe, kümbet, küme, kümes, 

künye, küp, küpe, küpeşte, kür, kürdan, küre, kürek, kürele, küresel, kürk, kürsü, kürt, kürşad, kürşat, küspe, kütük, kütüphane, 

küvet, küçük, küçükbaş, küçül, kıbrıs, kıkırdak, kıl, kılavuz, kılcal, kılçık, kılıf, kılıfla, kılınç, kılıç, kımız, kın, kına, kınala, kınık, 

kıpti, kır, kıran, kıraç, kırca, kırcı, kırgızistan, kırkambar, kırkpınar, kırlangıç, kırlent, kırma, kırmızı, kırtasiye, kırç, kırçıl,  
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kırık, kırış, kırışık, kısal, kısayol, kıskan, kısmi, kısık, kısım, kısır, kısıt, kıt, kıta, kıvam, kıvanç, kıvıl, kıvılcım, kıvır, kıvırcık, kıy, 

kıyafet, kıyas, kıyma, kıymet, kıyı, kıyıla, kız, kızak, kızakla, kızar, kızart, kızartı, kızgın, kızmabirader, kızıl, kızılay, 

kızılcahamam, kızılderili, kızılçam, kızılötesi, kış, kışla, kışlak, la, labirent, laboratuvar, lacivert, laden, ladin, lagos, lahana, 

lahmacun, lain, lak, lake, laktoz, lal, lale, lalezar, lam, lama, lamba, lambala, lambri, lame, lane, lanetle, langırt, lanolin, 

largo, lastik, lata, lateks, latif, latife, latin, latince, lav, lavabo, lavanta, layık, layıkıyla, laz, lazer, lazım, lazımlık, laçin, lebib, 

lefkoşa, legal, leh, lehim, lehimle, lehçe, leke, lekele, lenf, lenger, lens, leopar, levazım, levent, levha, levye, ley, leyla, leyli, 

leziz, lezzet, libero, libre, lider, lif, lift, lig, lika, likit, likör, liman, limit, limited, limon, linet, link, linolyum, linux, lira, lisan, 

lisans, lise, liste, listele, literatür, litografi, litre, lityum, liva, livar, loca, logaritma, logo, logos, lojistik, lok, lokal, lokma, 

lokman, lokomotif, lokum, lor, losyon, lotus, loğusa, lpg, lut, lösemi, lübnan, lüfer, lüks, lütfi, lütfullah, lütuf, mac, macar, 

macaristan, macera, macun, macunla, madalya, madalyon, madde, maddi, maden, madeni, maestro, mafya, magazin, magma, 

magnezyum, mahal, mahalle, mahalli, mahfuz, mahir, mahkeme, mahlep, mahmud, mahmudiye, mahmut, mahpus, mai, mail, 

main, majör, makale, makam, makara, makarna, makas, makasla, makedonya, maket, maki, makine, makro, maksat, maksimum, 

makul, makyaj, mal, mala, malakit, malezya, mali, malik, malikane, maliye, maliyet, malkara, malkoç, malt, malta, maltepe, 

maltız, malzeme, mama, mamak, mambo, mamul, mamut, manav, manavgat, mancınık, manda, mandal, mandalina, mandalla, 

mandar, mandolin, manevra, manga, mangal, mango, mani, manifesto, manikür, manken, manolya, mansur, mantar, mantarla, 

mantis, mantı, mantık, manyas, manyetik, manyetometre, manzara, manzur, manşet, manşon, mapa, maral, marangoz, 

margarin, marifet, marina, marjinal, mark, marka, markala, marke, market, markiz, marley, marmara, marmaris, marmelat, 

mars, mart, martin, martı, marul, marya, marş, mas, masa, masaj, masal, masat, masaüst, masif, mask, maskara, maske, 

maskele, maskot, maslak, masmavi, mason, masraf, mastar, master, masum, masumiyet, masura, mat, matara, matbaa, matbu, 

matem, matematik, materyal, matiz, matkap, matris, maun, maval, mavi, mavna, maya, maydanoz, maymun, mayo, mayonez, 

mayıs, mazak, mazhar, mazi, mazlum, mazot, mazurka, maç, maçka, mağara, mağaza, mağdur, maş, maşa, maşala, maşallah, 

maşrapa, meal, meb, meblağ, mebrure, mecbur, mecdi, mecidiye, mecidiyeköy, meclis, mecmua, mecra, medar, medeni, 

medeniyet, medikal, medine, meditasyon, medya, mega, megafon, mehdi, mehmet, mehtap, mekan, mekanik, mekanizma, mekik, 

meksika, mektup, mela, melahat, melami, melas, melda, melek, melez, melih, meliha, melik, melike, melisa, melodi, meltem, 

meme, memnu, memnun, memnuniyet, memur, men, menderes, mendil, menekşe, menemen, menfez, mengen, mengene, meni, 

menopoz, menteşe, mentol, menus, menzil, menü, mera, merak, meral, meram, merasim, mercan, mercek, mercimek, merdan, 

merdane, merdanele, merdiven, meridyen, merinos, meriç, merkez, merkezi, mermer, mermi, mert, mertek, merter, merve, 

meryem, merzifon, mesafe, mesai, mesaj, mesane, mesel, mesele, mesh, meslek, mesleki, mest, mesut, met, meta, metafizik, 

metal, metalik, metalürji, metanet, mete, meteoroloji, metin, metis, metodoloji, metot, metre, metrekare, metres, metrik, metro, 

metronom, metropol, metruk, metruke, mevcut, mevla, mevlana, mevlit, mevsim, mevzuat, meyan, meydan, meyhane, meyil, 

meyve, meyyal, mezar, mezat, meze, mezhep, mezopotamya, mezun, mezuniyet, mezura, meç, meşale, meşe, meşgul, meşhur, 

meşk, meşrubat, meşrutiyet, mhp, microsoft, mide, midhat, midi, migren, mihalgazi, mihenk, mika, mikado, mikail, mikro, 

mikrobiyoloji, mikrodalga, mikrofon, mikrometre, mikron, mikrop, mikroskop, mikser, miktar, mil, milas, milat, milel, milföy, 

millet, milli, milliyet, milyonlarca, mim, mimar, mimari, mimoza, mina, minder, mine, mineral, mini, minibüs, minik, minimal,  

minimum, minyatür, minyon, mir, mira, miras, miray, mirkelam, mirza, mis, misafir, misina, misis, misk, misket, mistik, misvak, 

misyon, mit, mitoloji, mizah, miço, mk, mobil, mobilya, moda, model, modelaj, modelle, modem, modern, modifikasyon, modül, 

modüler, mola, molekül, molla, moment, monitör, monografi, monopol, monoray, mont, montaj, monte, mor, morfoloji, motel, 

motif, motivasyon, motopomp, motor, motosiklet, mozaik, mozambik, muadil, muallim, muamele, muammer, muayene, mucid, 

mucit, mucize, mudanya, mudurnu, mufla, muhabbet, muhabir, muhafaza, muhafazakar, muhakeme, muhallebi, muhammed, 

muhammedi, muhammet, muharrem, muhasebat, muhasebe, muhayyile, muhiddin, muhit, muhlis, muhsin, muhtar, muhtaç, 

muhtelif, muhterem, muhteşem, mukadder, mukaddes, mukaffa, mukavva, mum, mumhane, mumla, mumya, murad, muradiye, 

murat, murathan, murt, murtaza, musa, musallat, musevi, muska, musluk, mustafa, mut, mutaf, mutfak, mutki, mutlu, muz, 

muzaffer, muzip, muşta, möble, mübarek, müberra, mücadele, mücahid, mücahit, mücevher, mücevherat, mücteba, müdahale, 

müdür, müfettiş, müfid, müfide, müfit, müge, mühendis, mühre, mührele, mühür, mühürdar, mühürle, müjde, müjgan, 

mükemmel, mülakat, mülayim, mülk, mülkiyet, mümessil, mümin, mümine, mümkün, münevver, münib, münir, münire, mürdüm, 

mürekkep, mürekkeple, mürsel, mürver, müsabaka, müshil, müslim, müslüman, müstakil, müstesna, müteahhit, müzayede, müze, 

müzeyyen, müzik, müzikal, müzisyen, müşavir, müştehir, müşteri, mıhla, mıknatıs, mır, mırra, mırılda, mısır, mızıka, na, nabi , 

nabız, nacak, naci, nadide, nadir, nafaka, naftalin, nahit, nail, naim, nakib, nakil, nakit, nakkaş, nakli, nakliyat, nakliye, nakış, 

nakışla, nakşibendi, nal, nalan, nalbant, nalbur, naldöken, nallıhan, nalın, nam, namaz, name, namibya, namlu, namık, nane, 

nanoteknoloji, nar, nardin, narenciye, nargile, narin, narlıdere, narman, narçiçek, nas, nasr, nasrullah, nasuh, nasuhi, nası r, 

navigasyon, naylon, naz, nazan, nazar, nazariyat, nazif, nazife, nazik, nazlı, nazmi, nazım, nazır, nebi, nebil, necat, necat i, 

neccar, necdet, necef, necip, necla, necmettin, nedim, nefes, nefis, nefise, nefret, negatif, nehir, nektar, nem, nemlen, nemrut, 

neon, nergis, nermin, nesefi, nesibe, nesil, nesim, nesir, neslihan, nesrin, net, netice, neva, nevi, nevin, nevres, nevresim, nevzat, 

ney, nezih, nezihe, nezir, nezt, neşe, neşet, neşir, neşriyat, nida, nigar, nihad, nihal, nihale, nihan, nihat, nihavend, nihayet, 

nikah, nikan, nikaragua, nikel, nikelaj, nikotin, nil, nilay, nilgün, nilüfer, nimet, nine, ninni, nisan, nispi, nitele, nitelik, niyazi, 

niyet, niza, nizam, nizami, nişan, nişanla, nişasta, noel, nohut, nokta, noktala, norm, normal, norveç, nostalji, nostaljik, not, 

nota, noter, nova, nuh, numan, numara, numarala, numune, nur, nuran, nuray, nurbaki, nurdan, nureddin, nurefşan, nurettin, 

nurgül, nurhan, nuri, nursel, nursen, nurten, nurullah, nurşen, nusret, nutki, nutuk, nöbet, nöroloji, nötr, nüfuz, nükleer, nüve, 

nüzhet, obje, objektif, obruk, ocak, od, oda, odak, odakla, odun, of, ofis, ofset, ogün, oh, ohm, oje, ok, okan, okay, okey, oksijen, 

oksit, oktan, oktay, oku, okul, okur, okutan, okutman, okuyan, okyanus, okyar, okyay, ol, olanak, olay, olcay, olgu, olgun, 

olguner, olimpik, olimpiyat, olivin, olmadık, olta, oltu, oluk, olumlu, olumsuz, oluş, oluşum, om, oma, omlet, omurga, omurilik, 

omuz, onar, onaran, onat, onay, onayla, onbaşı, oniks, onkoloji, onlarca, onur, onurhan, onursan, opal, operasyon, operatör, 

opsiyon, optik, optimist, optimum, orak, oral, oran, oranla, org, organ, organik, organizasyon, organize, organizma, orgun, 

orhan, orhangazi, orijinal, orkide, orkun, orman, orta, ortak, ortaköy, ortala, ortalama, ortam, ortaokul, ortay, ortodonti, 

ortopedi, ortopedik, oruç, oryantal, oskay, osman, osmancık, osmangazi, osmanlı, osmanlıca, ot, otac, otacı, otan tik, otel, oto, 

otobiyografi, otobiyografik, otobüs, otogar, otokar, otoklav, otomasyon, otomat, otomatik, otomobil, otomotiv, otopark, otopsi,  
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otorite, otur, oturacak, oturak, oturum, ov, ova, oval, ovala, oy, oya, oyal, oyla, oyna, oyun, oyuncak, ozalit, ozan, ozon, ozonla, 

oğlak, oğlan, oğul, oğuz, oğuzalp, oğuzhan, pabuç, padişah, pafta, paha, pahal, pahalı, paket, paketle, pakistan, paksan, 

paksoy, paksu, pal, pala, palan, palandöken, palas, palaska, palet, palmiye, palto, palyaço, pamir, pamuk, panama, panda, 

panel, panik, panjur, pano, panorama, pansiyon, pansuman, panter, pantograf, pantolon, panzehir, papa, papatya, papağan, 

papirüs, papyon, para, parabol, paradigma, paraf, parafin, paraguay, paralel, paravan, parazit, paraşüt, pardus, pardösü, 

parfüm, parfümeri, park, parka, parke, parla, parlak, parmak, parola, pars, parsa, parsel, parselle, parti, partner, parttime , 

parça, parçala, parşömen, pas, pasaj, pasaport, pasif, paslan, paspas, paspasla, pasta, pastal, pastel, pastil, pastörize, 

pastırma, pata, patates, paten, patent, pati, patik, patinaj, patla, patlak, patlıcan, patoloji, patolojik, pay, payam, paydos, payla, 

paylaş, pazar, pazarla, pazartesi, paça, paşa, pedagog, pedal, pediatri, pedikür, pedodonti, pedometre, pehlivan, peker, 

pekmez, pekşen, pelerin, pelesenk, pelikan, pelin, pelit, pelüş, pembe, pencere, pendik, penguen, penis, penisilin, pens, pense, 

penye, pençe, pepe, perakende, perdah, perde, perdele, performans, pergel, pergelle, pergola, peri, peridot, perihan, periyodik, 

perlon, perma, peroksit, peron, personel, perspektif, peru, peruk, pervane, pervari, pervaz, pervin, perviz, perçin, perşembe , 

pes, petek, petrol, petunya, peyami, peygamber, peyman, peynir, peyzaj, peçete, peş, peştamal, pi, pigment, pijama, pik, pikap, 

pike, piknik, piko, pil, pilav, piliç, pilot, pim, pinhan, pinpon, pipet, pipo, pir, piramit, pire, pirinç, pirit, pis, pislik, pist, piston, 

piyade, piyale, piyango, piyanist, piyano, piyasa, pizza, piş, pişik, pişir, pişman, pişmaniye, pişti, plaj, plak, plaka, plaket, plan, 

planet, planetaryum, planla, planya, planyala, plaster, plastik, platform, platin, plato, platonik, plazma, po, poker, polat,  

polatlı, polemik, polen, polietilen, poligon, poliklinik, polimer, polis, polisaj, polisiye, politika, poliçe, poliüretan, polo, polonez, 

polonya, polyester, pomat, pompa, pompala, ponpon, pop, popüler, popülizm, porselen, porsiyon, porsuk, portakal, portatif, 

portbebe, portekiz, portföy, portmanto, porto, portre, pos, post, posta, postala, poster, postiş, pot, pota, potansiyel, potas, 

pound, poyraz, pozantı, pozisyon, pozitif, poğaça, poşet, poşetle, pratik, pratika, prematüre, prens, prenses, prensip, pres,  

presle, prestij, presto, prezervatif, prim, primat, printer, priz, prizma, problem, prodüksiyon, profesyonel, profesör, profil, 

program, programla, proje, projeksiyon, projektör, promosyon, prosedür, proses, prostat, protein, protesto, protez, protokol,  

proton, prova, prusya, pruva, prömiyer, psikiyatri, psikiyatrist, psikoloji, psikolojik, psikoterapi, ptt, puan, puanla, puding, 

pudra, pudrala, pufla, puhu, pul, pulla, puma, punto, pupa, puro, pus, puset, pusula, pörtlek, püf, pür, püre, püren, pürüz, 

püskül, püskür, pütür, pınar, pınarbaşı, pır, pırlanta, pırıl, pırıltı, quantum, rabbani, rabi, rabia, raci, radar, radife, radikal, 

radyan, radyasyon, radyatör, radyo, radyoaktif, radyografi, radyoloji, raf, rafet, rafine, rafting, rafya, ragıp, rahatla, rahim, 

rahime, rahle, rahman, rahmi, raid, raif, rakam, rakamla, raket, rakip, rakkase, rakor, raks, rakı, rakım, ram, ramazan, rami, 

rampa, randevu, ranza, rap, rapor, raporla, raptiye, rasathane, rasih, rasim, raspa, raspala, rauf, ray, rayba, razi, razı, rağbet, 

rc, re, reaktör, reasürans, recai, recep, redaksiyon, redresör, refakat, referans, refik, refika, refleks, reflektör, regülatör, 

rehabilitasyon, rehber, reis, rekabet, reklam, rekor, remiz, remzi, remziye, rende, rendele, rengarenk, renk, renkle, 

reprodüksiyon, resen, resif, resim, resimle, resital, resmi, ressam, rest, restoran, restorasyon, restore, resul, retina, revir, 

revolver, revü, rey, reyhan, reyon, rezan, reze, rezene, rezervasyon, rezil, rezistans, reçel, reçete, reçine, reşad, reşadiye, reşat, 

reşit, rica, rika, ring, risale, risk, ritm, riva, riya, robot, rodaj, rodeo, rodyum, roket, rol, rom, roma, roman, romantik, 

romantizm, romanya, romatizma, rot, rota, rotasyon, rotil, rotor, roza, rozet, rtük, ruble, ruby, rugan, ruh, ruhi, ruhsal, ruhsat, 

ruj, rujla, rukiye, rulman, rulo, rum, rumeli, rumi, rus, rusya, rusça, röfle, röle, rölyef, römork, röntgen, röportaj, rötar, rötuş, 

rüknettin, rüstem, rütbe, rüya, rüzgar, rüştü, rüşvet, rıdvan, rıfat, rıh, rıhtım, rıza, sa, saadet, saat, saba, sabahattin, saban, 

sabi, sabiha, sabit, sabitle, sabo, sabri, sabun, sabunla, sabır, sac, sacayak, sacayağı, sacide, sada, sadak, sadakat, sadaret, 

sadberk, sade, sadet, sadeyağ, sadi, sadreddin, sadri, sadullah, sadık, saf, safa, safari, safer, saffet, safi, safir, safiye , safra, 

safran, safranbolu, safvet, saha, sahabe, sahaf, sahan, sahih, sahil, sahip, sahne, sahnele, sahra, sahte, sahtekar, sahur, said, 

saim, saimbeyli, saime, sak, saka, sakal, sakar, sakat, sakatat, saki, sakin, sakinle, sakla, saklan, saklı, saksı, sakınca, sakız, sal, 

sala, salacak, salah, salam, salamura, salat, salata, salatalık, saldırı, salep, salgıla, salih, saliha, salim, salime, salkım, salla, 

sallantı, salman, salon, saltanat, saltık, salyangoz, salça, salçala, salı, salık, salın, salıncak, salınım, salıver, sam, saman, 

samanyolu, samet, sami, samur, samuray, san, sanal, sanat, sanatkar, sanatoryum, sanayi, sancak, sancar, sancı, sandalet, 

sandalye, sandviç, sandık, sandıkla, sandıklı, saner, sani, saniye, santra, santral, santrifüj, sap, sapa, sapan, sapanca, sapla, 

saplantı, sapta, sapık, sar, sara, sarar, sarartı, saray, saraç, sarban, sardunya, sarf, sargut, sargı, sari, sark, sarkaç, sarkıt, 

sarma, sarmal, sarmaşık, sarnıç, sarp, sarraf, sarrafiye, sars, sarsıl, sarı, sarık, sarıkamış, sarıkaya, sarıkız, sarımsak, sarıyer, 

sat, saten, satranç, satürn, satı, satıcı, satılık, satır, satış, sauna, sav, sava, savan, savana, savaş, savaşçı, savcı, saver, savni, 

savun, savunma, say, saya, sayar, sayaç, saydam, saye, sayfa, saygı, saygın, sayı, sayıl, sayıla, sayılı, sayım, sayın, sayısal, 

sayısız, sazan, saç, saçak, saçma, saçı, sağ, sağla, sağlamer, sağlık, sağmal, sağı, sağın, sağır, seans, seba, seben, sebep,  sebil, 

sebze, seccade, secde, seci, seda, sedat, sedef, sedir, sedye, sefa, sefer, seferi, seferihisar, segman, seher, sehpa, sek, sekizgen, 

sekreter, seks, sektör, sel, selahaddin, selam, selami, selamla, sele, selen, selim, selin, selis, selma, selman, selva, selçuk, 

selçuklu, selülit, selülozik, sema, semaver, semavi, semazen, sembol, semer, semerle, semi, semih, semiha, semine, seminer, 

semir, semiz, sempatik, sempozyum, semra, semt, sena, senaryo, senatör, sendrom, sene, senem, senet, senih, seniha, 

senkronizasyon, sensör, sentetik, sentez, sepet, sepetle, ser, sera, seramik, serbest, sercan, serdar, seren, serenat, sergi, sergile, 

serhan, serhat, seri, serigrafi, serik, serim, serin, serkan, serkız, sermaye, sermin, serp, serpil, serra, sert, sertel, ser tifika, 

sertlik, serum, server, servet, servi, servis, serçe, serüven, ses, sesle, sesli, sessiz, set, sev, seval, sevcan, sevda, seven, sevengül, 

sever, sevgi, sevgilim, sevi, sevil, sevim, sevimli, sevin, sevinç, seviye, sevk, sevkıyat, seyahat, seyahatname, seydişehir, seyehat, 

seyfettin, seyfi, seyfullah, seyhan, seyit, seyitgazi, seylan, seyrel, seyret, seyyar, seyyid, seyyit, sez, sezai, sezal, sezek, sezen, 

sezer, sezgi, sezgin, sezi, sezon, seç, seçenek, seçi, seçil, seçim, seçki, seçkin, seçmen, seğir, seğirt, si, sibel, sicil, sifon, sifonla, 

sigar, sigara, sigorta, sigortacı, sigortala, sihir, sihirbaz, sik, sika, sikke, sikkele, siklon, sil, silah, silahla, silecek, silgi, silikon, 

silindir, silindirik, silis, silivri, silk, silme, silsile, sim, sima, simge, simgele, simit, simurg, simya, simülasyon, sin, sina, sinagog, 

sinameki, sinan, sincan, sincap, sindir, sindirim, sine, sinek, sineklik, sinema, sinerji, sini, sinir, sinirli, sintine, sinyal, sinüs, 

sinüzit, sipariş, siper, siren, sirk, sirke, sirkülasyon, siroz, sirrus, sirtaki, sis, sistem, sistematik, sistit, site, sitem, sitil, siva, 

siverek, sivil, sivilce, sivri, sivrihisar, sivrisinek, siy, siya, siyah, siyasal, siyaset, siyasi, siyonist, siğil, ski, slip, slogan, slovakya, 

slovenya, smokin, sn, soba, soda, sodyum, sof, sofa, sofi, sofistike, sofra, sohbet, sok, sokak, soket, sol, solaryum, solfej, solgun, 

solla, solmaz, solo, solu, solunum, solüsyon, som, soma, somer, somon, somun, sonar, sonat, sonbahar, sonda, sondala, soner,  



 137 

EK-7. %0 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler (Devam) 

 

songül, sonlan, sonlu, sonnur, sonsuz, sonuç, sonuçla, sopa, soprano, sor, sorgu, sorgula, sorgun, soru, sorun, sos, sosis, 

sosyal, sosyolog, sosyoloji, soy, soya, soyad, soygun, soyka, soykan, soyun, soğan, soğu, soğuk, soğut, spagetti, sperm, spes iyal, 

spiker, spiral, sponsor, spor, sporcu, sportif, spot, sprey, ssk, stabilizatör, stadyum, staj, standart, stant, star, start, stat, statik, 

statü, step, stepne, ster, stereo, steril, sterilizasyon, sterilize, stetoskop, stil, stilo, stok, stop, stor, stratej, strateji, stratejik, 

stratus, stres, striptiz, stüdyo, su, suad, suat, suavi, subay, subaşı, sucuk, sudi, sufi, sugeçirmez, suhan, suistimal, sula, sulh, 

sulta, sultan, sultanbeyli, sultani, sulu, sumo, sun, suna, sunar, sunay, suni, sunta, sunu, sunucu, sunullah, sunum, sup, sur, 

surat, suret, suriye, suruç, sus, susam, susta, susurluk, susuz, sut, sutaş, sutyen, suudi, suyol, suzan, suç, suçla, sök, söke, sön, 

söndür, sönmez, sör, sörf, söv, söve, söyle, söylen, söyleşi, söz, sözcük, sözel, sözen, sözer, sözleş, sözlü, sözlük, söğüt,  süet, 

süha, süheyl, süleyman, süluk, sülük, sülün, sümbül, sümen, sümer, sümeyye, sünger, sünnet, süper, süpermarket, süpür, 

süpürge, sür, sürahi, sürat, sürdür, süre, süregel, süregelen, sürek, sürekli, süreyya, süreç, sürfile, sürgü, sürgülü, sürgü n, 

sürme, sürmene, sürpriz, sürtün, sürü, sürücü, sürül, sürüm, sürüngen, süs, süsle, süslü, süspansiyon, süt, sütlü, sütlük, sütun, 

süveter, süz, süzen, süzgeç, süzül, sıcacık, sıcak, sıcaklık, sıddık, sıdıka, sıfır, sıfırla, sıhhat, sıhhi, sık, sıkı, sıkıc ı, sıkıl, sıkıla, 

sıkıntı, sıkış, sıla, sımsıcak, sın, sına, sınai, sınav, sınıf, sınıfla, sınır, sınırla, sınırsız, sır, sıra, sırala, sırbistan, sırdaş, sırla, 

sırma, sırrı, sırt, sırım, sıva, sıvı, sıyır, sız, sızdır, sığ, sığır, taahhüt, taba, tabak, tabaka, tabakala, tabakla, taban, tabanca, 

tabela, taberi, tabiat, tabii, tabir, tabla, tablet, tablo, tabu, tabur, tabure, tabut, tadilat, tadım, tafta, taha, tahammül, tahin, 

tahir, tahkim, tahliye, tahmin, tahriş, tahsil, tahsilat, tahsin, taht, tahta, tahterevalli, tahıl, tail, tak, taka, takas, takdir, takiben, 

takim, takip, takke, taklit, takoz, takozla, taksa, taksi, taksim, taksimat, taksit, taksitle, taktik, taktir, takvim, takviye, takı, takım, 

takın, talat, talay, talaş, talaşla, talebe, talep, talha, talib, talih, talimat, talip, talk, tam, tamamla, tamer, tamir, tamirat, 

tamirhane, tampon, tamponla, tamtam, tan, tanaçan, tandoğan, tandır, tane, taner, tango, tanju, tank, tanker, tanpınar, tanrı , 

tanrıça, tansiyon, tansoy, tansu, tansık, tanyolaç, tanzim, tanı, tanık, tanım, tanımla, tanır, tanıt, tanış, tap, tapa, tapan, taptaze, 

tapu, tar, tara, taraf, taraftar, tarak, tarakla, tarhan, tarhana, tarif, tarife, tarih, tarihi, tarihçe, tarikat, tarkan, tarla, tarsus, 

tart, tartı, tartış, tarz, tarçın, tarık, tarım, tas, tasalan, tasarla, tasarruf, tasarı, tasarım, tasarımla, tasavvuf, tasdik, tasfiye, 

tasma, tasnif, tat, tatar, tatil, tatlan, tatlı, tav, tava, tavan, tavas, tavla, tavsiye, tavuk, tavşan, tavşanlı, tayfun, tayfur, tayin, 

taylan, tayvan, tayyar, tayyib, tayyip, taze, tazele, tazminat, taç, taş, taşdemir, taşeron, taşkın, taşla, taşova, taşı, taşım, taşın, 

taşır, taşıt, tbmm, tcdd, tcmb, tdk, tebeşir, tebliğ, tebrik, tecrübe, tedarik, tedavi, tedbir, teflon, tefsir, tehlike, tek, tekeffül, teker, 

tekerle, tekerlek, tekil, tekin, tekiner, tekir, tekke, teklif, tekme, tekmil, tekne, teknik, tekniker, teknisyen, teknoloji, teknolojik, 

tekstil, tel, tela, telaş, teleferik, telefon, telekomünikasyon, teles, teleskop, teleskopik, televizyon, telif, telkari, telle, telsiz, telve, 

tem, tema, temas, tematik, tembih, tembihle, temel, temenni, temin, temizle, temmuz, tempo, temsil, temsili, ten, tencere, tender, 

teneke, tenis, tensip, tente, tentür, teoman, teori, tep, tepe, tepecik, tepegöz, tepeüstü, tepki, tepsi, ter, terakki, terapi, terapist, 

teras, terazi, terazile, terbiye, tercan, tercih, tercüman, tercüme, tereddüt, teres, tereyağ, terfi, tergal, terim, terk, terle, terlik, 

termal, termik, terminal, terminoloji, termodinamik, termometre, termos, termosifon, termostat, tersane, tertemiz, terzi, 

terörizm, tesbih, tesbit, tescil, tescille, tesettür, tesir, tesis, tesisat, teslim, teslimat, tespih, tespit, test, testere,  testerele, testi, 

tesviye, tetik, tetikle, tetkik, tevfik, teyit, teyp, teyze, tezcan, tezel, tezgah, tezhip, tezkan, tezle, teçhizat, teşekkür, teşhir, teşhis, 

teşkilat, thy, ti, ticaret, ticarethane, ticari, tiksin, tilki, tim, timsah, timurtaş, timuçin, tin, tiner, tip, tipi, tiple,  tipografi, tir, 

tirbuşon, tire, tiryaki, titan, titanyum, titiz, titr, titre, titreş, titreşim, tiyatro, tişört, tl, tm, tobb, todaie, tohum, tohumla, tok, toka, 

tokal, toker, toksin, toktaş, tokyo, tol, tolga, tolun, tolunay, tomarza, tombala, tombul, tomurcuk, ton, tonga, tongar, tonguç, 

tonik, tonton, top, topak, topakla, topal, toparla, topaz, topaç, topbaş, topdemir, tophane, topla, toplam, toplantı, toplu, 

topluluk, toplum, topoğrafya, toprak, toprakla, topuk, topukla, topuz, tor, torba, torbala, torbalı, torna, tornado, tornala, 

tornavida, torpido, torun, tos, tost, tosun, tosya, total, totem, toy, toygar, toz, tozkoparan, tozu, tp, tr, trafik, trafo, traktör, 

trakya, trampet, trans, transfer, transformatör, transistör, transit, transparan, transport, trap, trapez, tras, travma, tren , trend, 

triko, tripleks, trol, tromp, tropik, tropikal, trt, tse, ttk, tuba, tufan, tufanbeyli, tufeyl, tuhafiye, tulu, tulum, tuna, tunca, tuncay, 

tuncel, tuncer, tungsten, tunus, tunç, tunçbilek, tur, tura, turan, turaç, turgay, turgut, turgutlu, turhal, turhan, turistik , turizm, 

turkuaz, turla, turna, turne, turnike, turp, turuncu, turunç, turşu, tus, tut, tutacak, tutamaç, tutanak, tutar, tutaç, tutka l, tutkalla, 

tutku, tutkun, tutsak, tutu, tuva, tuval, tuvalet, tuz, tuzak, tuzla, tuğ, tuğba, tuğcu, tuğgeneral, tuğla, tuğra, tuğrul, tuş, tuşla, tv, 

tör, töre, törehan, tören, tüberküloz, tüccar, tüfek, tüken, tüket, tül, tülin, tümay, tümer, tümleşik, tümsek, tüne, tünek, tünekle, 

tünel, tüp, tüple, tür, türbe, türbin, türe, türel, türeli, türev, türk, türkan, türkay, türkdoğan, türkistan, türkiye, türkmen, 

türkmenistan, türkoğlu, türkçe, türköz, türkü, türlü, tütsü, tüy, tüyo, tüze, tıbbi, tık, tıkanık, tıkaç, tıkla, tılsım, tımar, tın, tınaz, 

tıp, tıpa, tıraş, tırmala, tırman, tırmık, tırmıkla, tırnak, tırpan, tırpanla, tırtık, tırtıl, tıs, tığ, ubeydullah, ucuz, ucuzla, ufak, 

ufaklık, ufki, ufuk, ukrayna, ula, ulaş, ultrason, ultraviyole, ulu, ulucan, uludağ, ulus, uluslararası, ulusoy, uluç, ulvi, um, uma, 

umar, umay, umman, umran, umre, umur, umut, un, unan, unat, unix, unla, uno, unsur, unut, ur, ural, urba, urban, urfa, urla, 

uruguay, urve, us, usa, user, uslu, usta, ustura, usul, ut, utan, utangaç, utku, uy, uyan, uyanık, uyar, uyarla, uyarı, uydu,  uygar, 

uygula, uygun, uygur, uyku, uysal, uyu, uyum, uz, uza, uzak, uzat, uzay, uzlaş, uzman, uzun, uzunluk, uç, uçak, uçar, uçkan, 

uçma, uçman, uçuk, uçur, uçurum, uçuş, uğra, uğraş, uğru, uğur, uğurcan, uğurlu, uşşak, vaat, vade, vadet, vadi, vagon, vahap , 

vahdet, vahid, vajina, vajinal, vaka, vakit, vakkas, vakum, vakumla, vakvak, vakıf, vale, valf, vali, valide, valiz, vampir, vana, 

vanilya, vantilatör, vantuz, vapur, varak, varakla, varan, varis, varlık, varol, varta, vasat, vasfi, vassaf, vasıta, vatan, vatandaş, 

vazelin, vazgeç, vazo, veca, vecdi, vecit, vedat, vefa, vefat, vehb, vehbi, vejdi, veli, velinimet, veliyullah, venezuela, venüs, ver, 

vera, verda, verdi, vere, verem, vergi, vergile, veri, verici, verim, veritaban, vernik, vernikle, versiyon, vesaik, vestiyer , 

veteriner, veyis, veysel, vezir, vibrasyon, vibratör, vida, vidala, video, vietnam, vildan, villa, vinç, viral, vire, virüs, viski, 

vitamin, vites, vitir, vitray, vitrin, vitrinle, viya, vize, vizon, vizyon, vişne, vokal, volan, vole, voleybol, voli, volkan, volt, volta, 

voltaj, voltmetre, vur, vural, vurgula, vücut, washington, windows, xp, yaba, yaban, yabancı, yabancıla, yabani, yad, yadigar, 

yahu, yahudi, yahya, yahşi, yak, yaka, yakacık, yakala, yakamoz, yakar, yakin, yaklaş, yaklaşık, yaklaşım, yakut, yakı, yakın , 

yakıt, yakış, yal, yala, yalan, yalanla, yalazan, yaldız, yaldızla, yale, yalkın, yalman, yalçın, yalı, yalım, yalın, yalıt, yalıtım, 

yama, yaman, yamaner, yamaç, yan, yanak, yangın, yankı, yankıla, yankılan, yansı, yanık, yanıl, yanıt, yap, yapak, yapay, 

yapboz, yaprak, yapraklı, yapı, yapıt, yapış, yapışkan, yar, yara, yarala, yaramaz, yaran, yarar, yararlan, yarasa, yarat, yaratı, 

yaratık, yardım, yardımsever, yargı, yargıla, yargıtay, yarma, yarım, yarımada, yarımca, yarış, yas, yasa, yasak, yasakla, yasal, 

yasemin, yasin, yasla, yassı, yastık, yat, yatak, yatay, yatağan, yatman, yatık, yatır, yatırım, yatış, yaver, yavru, yavrula, yavuz,  
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yavuzalp, yavuzcan, yavuzer, yay, yaya, yaygı, yaygın, yayla, yaylım, yayıl, yayım, yayımla, yayın, yayınla, yaz, yazar, yazgan, 

yazlık, yazma, yazman, yazı, yazıla, yazılım, yazın, yazır, yazıt, yağ, yağcı, yağdanlık, yağla, yağmur, yağmurla, yağın, yağ ız, 

yaş, yaşa, yaşam, yaşantı, yaşar, yaşlan, ye, yed, yedek, yedekle, yediveren, yegane, yek, yekpare, yel, yelda, yeldan, yelek, 

yelekle, yelken, yelpaze, yem, yemek, yemen, yemeni, yemin, yemle, yener, yeni, yenile, yenimahalle, yenisey, yeniçeri, yeniş , 

yenişehir, yepyeni, yer, yeralt, yerel, yerin, yerköy, yerleş, yerli, yeryüzü, yet, yetenek, yeterli, yetersiz, yeti, yetik, yetim, yetiş, 

yetişkin, yetki, yetkin, yeğ, yeğen, yeğin, yeğle, yeşer, yeşil, yeşilova, yeşilyurt, yeşim, yitik, yiyecek, yiğit, yoga, yokuş, yol, 

yolcu, yoldaş, yolla, yolluk, yolsuz, yon, yonca, yonga, yor, yordam, yorga, yorgan, yorgun, yorum, yorumla, yosun, yoğ, yoğun, 

yoğur, yoğurt, yoğuş, ysk, ytl, yufka, yukarı, yulaf, yum, yuma, yumak, yumurcak, yumurta, yumurtalık, yumuşa, yumuşacık, 

yumuşak, yun, yunan, yunanca, yunanistan, yunus, yurdagül, yurt, yurttaş, yusuf, yusufçuk, yuva, yuvala, yuvarla, yuvarlak, 

yön, yönel, yönelik, yönet, yönetim, yönetmelik, yönetmen, yönlen, yöntem, yöre, yörük, yüce, yücel, yük, yükle, yüklem, yüklük, 

yüksek, yüksekova, yüksel, yükselti, yüküm, yümni, yün, yürek, yüreğir, yürü, yürüt, yürüteç, yüzbaşı, yüzde, yüzey, yüzle, 

yüzlerce, yüzyıl, yüzük, yık, yıka, yıl, yılan, yılbaşı, yıldır, yıldırım, yıldız, yıldızla, yılla, yılmaz, yıpran, yırt, yırtmaç, zafer, 

zahide, zahit, zahmet, zaid, zaim, zakir, zaman, zambak, zambiya, zar, zara, zarar, zarf, zarfla, zargana, zarif, zatürre, zavallı, 

zayıf, zayıfla, zebra, zeheb, zehir, zehra, zeka, zekai, zekeriya, zeki, zekiye, zeliha, zemin, zemzem, zen, zencefil, zenci,  zengin, 

zenginle, zenne, zeplin, zer, zerdeçal, zerrin, zevk, zeybek, zeynel, zeynelabidin, zeynep, zeytin, zeytinburnu, zeytinlik, zeytinyağ, 

zift, zihin, zihni, zil, zile, zimmet, zincir, zincirle, zinde, ziraat, zirkon, zirve, ziverbey, ziya, ziyaret, ziyaretçi, ziynet, zoka, zombi, 

zona, zootekni, zorlu, zorunlu, zorunluluk, zum, zübeyde, zübeyir, zübeyr, zülal, zülüf, zümrüt, zürafa, zıbın, zımba, zımbala, 

zımpara, zımparala, zıpkın, zıpkınla, zıpla, zıpzıp, zırh, zıvır, çaba, çabala, çadır, çak, çakal, çakar, çakmak, çakı, çakıl , çakır, 

çakşır, çal, çalar, çalgı, çalı, çalık, çalım, çalış, çalışkan, çalıştay, çam, çamaş, çamaşır, çamlıdere, çamur, çanak, çandır, 

çankaya, çanta, çap, çapa, çapak, çapala, çapan, çapanoğlu, çapari, çapraz, çardak, çare, çark, çarkıfelek, çarp, çarpı, çarp ış, 

çarık, çarşaf, çarşafla, çarşamba, çarşı, çat, çatak, çatal, çatalca, çatla, çatlak, çatı, çavuş, çay, çaydanlık, çayır, çayırlı, çağ, 

çağa, çağanoz, çağatay, çağdaş, çağla, çağlar, çağlayan, çağman, çağrı, çağrış, çağıl, çağın, çağır, çebi, çek, çekecek, çeker, 

çekerek, çeki, çekil, çekiliş, çekim, çekimle, çekin, çekirdek, çekirge, çekiç, çekiçle, çekiş, çekme, çekmece, çekyat, çekçek, çekül, 

çelebi, çelenk, çelik, çelikel, çelikle, çelişki, çember, çemen, çene, çengel, çer, çerez, çeri, çerkezköy, çerkeş, çerçeve, çerçevele, 

çete, çetin, çevik, çevir, çeviri, çevirme, çevirmen, çevre, çevren, çevri, çevrim, çeyiz, çeyrek, çeçe, çeçen, çeşit, çeşitle , çeşitli, 

çeşme, çeşni, çift, çifte, çiftele, çifteler, çiftlik, çiftçi, çiklet, çikolata, çile, çilek, çilimli, çilingir, çim, çimen, çin, çince, çini, 

çinko, çip, çipura, çiroz, çise, çit, çita, çiti, çitlembik, çivi, çivile, çiz, çizge, çizgen, çizgi, çizi, çizik, çizim, çizme, çiçek, çiçekle, 

çiğ, çiğde, çiğdem, çiğli, çiğne, çiğnem, çiş, çoban, çocuk, çolak, çomak, çor, çorak, çorap, çorba, çorlu, çorman, çoruh, 

çotanak, çoğal, çoğul, çoğunluk, çubuk, çukurova, çul, çuval, çök, çöker, çöm, çömlek, çöp, çörek, çöz, çözüm, çözümle, çözün , 

çözünürlük, çürü, çürük, çıban, çık, çıkar, çıkarma, çıkart, çıkma, çıkmaz, çıkrık, çıktı, çıkı, çıkın, çıkış, çılgın, çınar, çınarcık, 

çıngırak, çınla, çıplak, çıra, çırak, çırp, çırpma, çırpı, çırpıcı, çırçır, çırılçıplak, çıt, çıta, çıtçıt, çığ, çığır, öbek, öbür, öcal, öd, 

öde, ödem, ödemiş, ödül, ödüllendir, ödün, öfke, öge, öke, öksürük, öksüz, öktem, ökten, öl, öldür, ölç, ölçek, ölçü, ölçümle, ölü, 

ölüm, ölümcül, ömer, ömerli, ömür, önal, önay, öncü, önder, önem, önemse, önen, öner, öneri, öngör, önle, önlem, önlük, öp, 

öpücük, ör, ördek, ören, örge, örgen, örgü, örgün, örgüt, örgütle, örnek, örnekle, örs, ört, örtü, örümcek, öss, öt, öteki, ötüken, 

öv, öveç, övünç, öykü, öyküle, öz, özak, özal, özalp, özbek, özbekistan, özdek, özdeş, öze, özel, özen, özet, özetle, özge, özgü, 

özgül, özgüle, özgün, özgür, özle, özlem, özne, özsever, özür, öğle, öğren, öğrenci, öğret, öğreti, öğretim, öğretmen, öğüt, ücret, 

ücretle, üfle, ülke, ülken, ülker, ülkü, ülser, ümit, ümmühan, ümran, ümraniye, ün, ünal, ünalan, üniforma, ünite, üniversal,  

üniversite, ünlü, ünlüer, ünsal, ünver, ünverdi, ünzile, ünüvar, ürdün, üre, ürem, üret, üretim, ürk, üroloji, ürtiker, ürün, üs, 

üsküdar, üste, üstelik, üstlen, üstün, üstündağ, üt, ütopya, ütü, ütüle, üveyik, üye, üz, üzer, üzgü, üzgün, üzül, üzüm, üzüntü, üçle, 

ıhlamur, ılga, ılgar, ılgaz, ılgın, ılıcak, ılık, ılım, ırk, ırmak, ıs, ıskarmoz, ısla, ıslah, ıslak, ıslan, ıslık, ısmarla, ıstampa, ısı, ısın, 

ısır, ısırgan, ısıt, ıtriyat, ıtır, ıvır, ızgara, ışı, ışık, ışıklan, ışılda, ışıldak, ışıltı, ışın, ışınsu, şaban, şablon, şadan, şadi, şadiye, 

şafak, şaft, şah, şahan, şahin, şahinbey, şahiner, şahit, şahsiyet, şahtere, şahıs, şaik, şair, şaka, şakir, şal, şalgam, şalter, şalvar, 

şamandıra, şamdan, şamil, şampiyon, şampuan, şampuanla, şan, şanlı, şans, şantiye, şapka, şarani, şarap, şarj, şarjör, şark, 

şarküteri, şarkı, şart, şartla, şase, şasi, şavk, şaziye, şaş, şaşkın, şaşır, şeb, şebboy, şebeke, şebnem, şef, şeffaf, şefik, şefika, 

şeftali, şehir, şehit, şehitkamil, şehremini, şehri, şehriban, şehriye, şehzade, şek, şeker, şekerle, şekerleme, şekerpare, şekil, 

şekillen, şekli, şekur, şelale, şema, şems, şemseddin, şemsettin, şemsi, şemsinur, şemsiye, şen, şencan, şener, şengil, şengül, 

şeniz, şenkal, şenlik, şentürk, şerafeddin, şerbet, şerbetle, şeref, şereflikoçhisar, şerh, şerif, şerife, şerit, şeritle, şevket, şeyban, 

şeyda, şeyh, şeytan, şezlong, şeşbeş, şiddet, şifa, şifon, şifre, şifrele, şiir, şikayet, şile, şilte, şimal, şimşek, şimşir,  şinasi, şipşak, 

şiraz, şirin, şirket, şirvan, şist, şizofren, şizofreni, şiş, şişe, şişele, şişhane, şişir, şişkin, şişli, şişman, şnorkel, şofben, şok, şort, 

şua, şuayip, şubat, şube, şule, şurup, şöbiyet, şölen, şömine, şömiz, şövale, şövalye, şükran, şükrü, şükür, şüphe, şımar, şınav, 

şıpsevdi, şırınga” 
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EK-8. %5 oranı ile elde edilen veri kümesi için anahtar kelimeler 

 

“ad, ada, adet, adres, ahşap, aksesuar, al, ala, alan, alet, alt, altın, alın, alışveriş, 

amaç, an, ana, anahtar, anne, ar, ara, araba, aranjman, araç, arkadaş, at, ay, ayak, 

ayakkabı, ayn, aç, ağ, bahçe, bak, bakı, bakım, bank, banka, banyo, bas, baskı, bası, 

bay, bayan, bayi, baş, bebek, beyaz, bil, bildir, bildiri, bildirim, bilgi, bilgisayar, 

bitki, boy, boş, buket, bul, bulun, büyük, cam, can, cep, cihaz, cm, dahil, deniz, deri, 

destek, detay, deva, devam, değ, değiş, dijital, dil, doğu, doğum, duvar, dünya, düğ, 

düğü, düğün, dış, edin, ek, ekle, ekran, el, elektrik, elektronik, erkek, et, ev, eğit, 

eğitim, eşya, fark, firma, fiyat, form, fotoğraf, fırsat, garanti, gel, gelin, geliş, genel, 

geçmiş, gir, giriş, git, giy, giyim, giz, gizli, grup, gönder, gönderi, gör, görün, göster, 

göz, gül, gün, güneş, günü, güven, ha, haber, haberdar, hafta, hak, hal, harita, 

hatırla, hava, havale, hazırla, hediye, hesap, hizmet, hız, iade, il, ilet, in, indir, iste, 

içerik, iş, işle, işlem, kablo, kal, kalite, kalp, kamera, kampanya, kap, kapı, kar, 

kargo, kart, kas, kasa, kat, katalog, kategori, kay, kaynak, kayıt, kdv, kes, kitap, kişi, 

kol, koltuk, koru, koşul, kredi, kulak, kullan, kur, kuru, kurum, kut, kutu, küçük, 

kırmızı, liste, makine, malzeme, mark, marka, markala, masa, mavi, mağaza, merkez, 

merkezi, mesafe, mini, model, motor, mutfak, müzik, müşteri, numara, oda, ofis, oku, 

ol, oluş, orkide, orta, oto, oy, oyun, oyuncak, paket, parça, pembe, politika, renk, 

resim, saat, sade, sak, saklı, saksı, san, sat, satı, satış, sayfa, sayı, saç, sağ, sağlık, 

sepet, seri, servis, ses, set, sev, sevgi, seç, seçenek, seçi, sipariş, sistem, site, siyah, 

sor, soru, spor, stok, su, sun, söz, sözleş, sür, süre, sık, tablet, tak, takip, taksit, takı, 

takım, taraf, tarih, tasarı, tasarım, taş, taşı, tek, teknik, tekstil, tel, telefon, temizle, 

teslimat, tip, tipi, tl, top, toplam, tv, tüket, türk, türkiye, tıkla, ucuz, ula, ulaş, unut, uy, 

uygula, uygun, uç, vazo, ver, video, yap, yapı, yar, yardım, yas, yatak, yaz, yazı, 

yazılım, ye, yeni, yer, yol, yıl, zaman, ziyaret, ziyaretçi, çal, çalış, çamaşır, çanta, 

çek, çeşit, çift, çiçek, çiçekle, çocuk, çöz, çözüm, çık, öde, ödem, özel, ücret, üre, üret, 

ürün, üs, üye, ısıt, şart, şekil, şifre” 
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