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SIMGELER VE KISALTMALAR

Bu calismada kullanilmigs bazi simgeler ve kisaltmalar, agiklamalar:1 ile birlikte

asagida sunulmustur.

Simge Aciklama
C Smif
d Dokiiman
W Kelime
n Kelimenin dokiimanda ge¢me sayis1
tf Kelimenin terim siklig1
idf Ters dokiiman siklig1
dtf Dokiiman siklig1
D Toplam dokiiman siklig1
X Kelimenin dokiimandaki TF-IDF agirlig
q Sinifinin bulunmasi istenen vektor
IV | Sozliikteki kelime sayisi
B ¢ smifinda w kelimesini igeren dokiiman sayis1
|C| c smifindaki egitim dokiimani sayis1
N Simftaki toplam kelime sayis1
Pld | Sinif olasilig1
TP True positive
TN True negative
FP False positive

FN False negative



Kisaltmalar

ARFF

E-TICARET
HTML

IDF

K-NN

SVM

TF

TF-IDF

URL

WEKA

XML

XXI

Aciklamalar

Attribute Relation File Format
Ozellik Iliski Dosya Bigimi

Elektronik Ticaret

Hyper Text Markup Language
Zengin Metin Isaret Dili

Inverce Document Frequency
Ters Dokiiman Siklig1

K Nearest Neighbour
K En Yakin Komsu

Supported Vector Machines
Destek Vektorleri

Term Frequency
Terim Siklig

Term Frequency - Inverce Document Frequency
Terim Sikligi — Ters Dokiiman Siklhig1

Uniform Resource Locator
Tekdiizen Kaynak Bulucu

Waikato Environment for Knowledge Analysis
Bilgi Analizi igin Waikato Ortami1

Extensible Markup Language
Genisletilebilir Isaretleme Dili



1. GIRIS

Internetin  hizla gelismesiyle birlikte artik internet hayatm her alaninda
kullanilmaktadir. Internetin getirdigi kolayliklardan bazilar1 sunlardir: bilgiye kolay
erisim, haberlesme (internetten konusma, e-posta, ¢evirim i¢i gazete okuma vs.),
kamusal olanaklardan faydalanma, para kazanma, elektronik ticaret (e-ticaret). E-
ticaret ticaretin elektronik ortamda yapilmasidir. E-ticaret ile miisteri i¢in saat sinir1
olmaksizin, hizli, ¢ok ¢esitli {riinlerin bulundugu, triinlerin karsilastirilabildigi,
rekabetci ortamda diisiik fiyath iirlinlerin bulunabildigi aligveris yapma imkani

saglamaktadir. Bu nedenle e-ticaret hacmi giderek artmaktadir [1].

Ulkelerin ekonomik devamliigmin saglanmasinda vergi c¢ok onemli bir yer
tutmaktadir. Bu baglamda internetin gelismesiyle e-ticaretin vergilendirilmesi
giiniimiizde giderek daha 6nemli hale gelmektedir. Tiirkiye’de e-ticareti her yoniiyle
belirleyen dogrudan bir kanun bulunmamaktadir. E-ticaret ile ilgili mevcut

diizenlemelerden bazilari listelenmistir:

e Elektronik Ticaretin Diizenlenmesi Hakkinda Kanun Tasaris1 [2],

e internet Ortammda Yapilan Yaymlarm Diizenlenmesine Dair Usul ve Esaslar

Hakkinda Y 6netmelik [3],
e Kisisel Verilerin Korunmasi Kanunu Tasarisi [4],

e Elektronik Haberlesme Sektoriinde Kisisel Verilerin Islenmesi ve Gizliliginin

Korunmasi Hakkinda Y6netmelik [5],
e Elektronik Imza Kanunu [6] ve

e Tiiketicinin Korunmas1 Hakkinda Kanun [7].

Elektronik Ticaretin Diizenlenmesi Hakkinda Kanun Tasaris1 elektronik araclarla
yapilan sozlesmeler ile elektronik ticarete iligkin bilgi verme hizmeti sunanlara
yonelik bazi yiikiimliiliikler getirmektedir. E-ticaret sitesi sahiplerinin vergisel
yikiimliiliklerini yerine getirip getirmedikleri {lkelerin 1ilgili vergilendirme

birimlerince énem tasimaktadir. Ulkemizde vergilendirme beyan usiiliine dayali


http://www.resmigazete.gov.tr/eskiler/2012/07/20120724-2.htm
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oldugunda inceleme yapilmaksizin kagaklarin bulunmasi zordur. Bu nedenle bu

calismada incelemelerde fayda saglayacagi diisiiniilen bir uygulama gelistirilmistir.

Bu tez ¢aligmasinda kullanici tarafindan belirtilen internet sitelerine bagl olarak bu
sitelerin igerigini analiz eden, ardindan metin madenciligi yontemleri ile bu sitelerin
e-ticaret sitesi olup olmadigina karar veren bir uygulama ve uygulama ara yiizi
gelistirilmisgtir. Tezin amaci, 6zel ¢alismalar i¢in kullanicilara elektronik ticaret
sitelerinin bulunmasini kolaylastirmaktir. Calisma sonucunda kullanima sunulan
uygulama mali denetim amagli olarak kullanilabilir. Vergilendirmeden sorumlu
birimler bu uygulamay1 kullanarak e-ticaret sitelerini tespit edebilir, ardindan bu site

sahiplerinin vergisel yiikiimliiliklerini yerine getirip getirmedigini arastirabilir.

Uygulamanin kullanim alanlar1 sunlar olabilir:

e Ulkelerin vergi denetiminden sorumlu birimlerinin e-ticaret sitelerinin vergi

miikellefiyeti tespiti icin 6n hazirlik,

¢ Dizin sitelerinde ilgili kategori altina yapilacak ekleme sirasinda kategori 6nerme

(mevcut durumda e-ticaret kategorisi),

e Endiistriyel pazarlamada pazar bdliimlendirmesi yapmak i¢in hedef kitlesi olarak

kullanilacak e-ticaret sitelerinin tespiti:
- bankalar tarafindan diisiik faizli kredi verilmek iizere e-ticaret sitelerinin tespiti

- GSM operatorleri tarafindan uygun tarife kampanyasi yapilmak tizere e-ticaret

sitelerinin tespiti

Bu tez kapsaminda metin madenciligi ve e-ticaret konulariyla ilgili yapilan bir¢cok
calisma incelenmistir [8-23]. Metin madenciligi ile e-ticaretin bir arada incelendigi
calismalara rastlanmistir ancak bu ¢aligmalarda e-ticaret faaliyetleri ve genis miisteri
kitlesinden kaynaklanan veri hacminin artik stoklanmadan ziyade rekabet artirict yol
oynamasi amaciyla veri ve metin madenciligi yontemleri ile incelenerek birbirleriyle
iliskilendirilen veriler igerisindeki desenleri ve diizensizlikleri tespit edilebilmenin
miimkiin olduguna deginilmistir. Ancak e-ticaret sitelerinin metin madenciligi

yontemleri ile tespitine dair bir ¢aligmaya rastlanmamustir.



Internetin gelisiminde su ii¢ kavram goriilmektedir: Web 1.0, Web 2.0 ve Web 3.0.
Web 1.0°de internet kullanicisiyla internet sitesi arasinda statik bir iliski vardi.
Kullanicr sitenin pasif okuyucusuydu. Burada tek tarafli bir iletisim s6z konusuydu.
Web 2.0’de kullanici aktiftir. Kullanici ile internet sitesi arasinda bir etkilesim vardir.
Kullanic1 artik internet sayfasma miidahale edebilmektedir. Burada iki yonlii bir
iletisimden s6z konusudur. Web 1.0 dijital “monolog”, Web 2.0 ise “mobil tabanl
diyalog” olarak adlandirilmaktadir. Web 3.0 ise yorumlamanm temel oldugu bir
sistemdir. Web 3.0 “semantik” (anlamsal web) olarak tanimlanmaktadir [24].

Internetin yillara gore gelisimi Sekil 1.1°de [24] verilmistir.

Web 3.0 - Anlamsal etkilesim

Web 2.0 - Paylasim

Web 1.0 - Yayin

metin ve
grafik igerikli ;
tek yonlii iletisim /

N\ sosyal ag ve
O, igerik paylagimi
\iki yonlii iletisim

biitiinlesik off-line
\ ve on-line diinya
\ gelismis etkilesim

1995 20(;5 : 2010-2015
Sekil 1.1. Web 1.0, web 2.0 ve web 3.0 gelisimi

Web 3.0 ortammda arama motorlar1 “kisinin daha 6nceki internet davramslar1”
bilgisini algoritmalar kullanarak isleyerek ve yorum katarak bilgiyi sunacaktir. Web
3.0’ amaci, internetteki bilgi arama ve diizenleme eksikligini gidermektir [24].
Internetin hizla gelismesiyle birlikte artik bilgiye ulasmadaki engeller biiyiik lgiide
ortadan kalmigtir. Sadece 5 yil i¢inde 50 milyon kullaniciya ulasan internet 7’den
70'e herkesin kullandigi teknoloji tiriiniidiir ve her an yenilenmektedir [25]. Ancak bu
durum beraberinde farkli bir zorluk getirmistir. Bu, istenilen bilgiyi elde etmenin
zorlasmis olmasidwr. Bilgi kirliligi ve kullanici hata ya da eksikliklerinden
kaynaklanan, Ozensiz bilgi paylasimi bilgiye erisimi zorlastrmistir. Bu bilgi
karmasasinin igerisinde kaybolmadan istenileni elde etmek igin ¢6ziim metin

madenciligi ve metin smiflandirmadir.



Metin madenciligi dogal dil isleme ile veri madenciliginin bir arada kullanilmas1
demektir [26]. Dogal dil isleme, insana 6zgi tiim dillerin islenmesi ve kullanilmasi
amaci ile aragtirma yapan bilim dalidir [27]. Veri madenciligi biyiik veri yiginlari
icerisinden gelecekle ilgili tahminde bulunabilmeyi saglayabilecek bagmntilarin
bilgisayar programi kullanarak aranmasidir [9]. Metin madenciliginde veri
madenciligi yontemleri ile eldeki veriler smniflandirilarak, gruplandirilarak ya da
veriler arasinda iligkiler, bagintilar, istatistiksel sonuclar olusturularak modeller
olusturulur. Olusturulan model, olusturuldugu veri kiimesinde olmayan yeni bir kayit
geldiginde bu kayit hakkinda tahminleme yapma imkani verir [28]. Metin
smiflandirma ise metin madenciliginin yan uygulama alani olup [29] dokiimanlar1

bilinen smiflara atamaktadir. Amag dokiimanlar1 otomatik siniflandirmadir [10].

Tezin ikinci boliimiinde metin siniflandirma konusundan bahsedilmistir. Ardindan
metin siniflandirmada kullanilan bazi algoritmalara deginilmistir. Daha sonra bu
algoritmalar bir 6rnek iizerinde uygulanmistir. Tezin {iglincli bolimiinde metin
smiflandirmada kullanilmak {izere farkli kaynaklardan veriler toplanmis ve
kullanima hazir hale getirilmistir. Biri statik digeri ise dinamik olmak iizere iki
calisma yapilmistir. Bu ¢alismalara bagl olarak farkli egitim kiimeleri olusturulmus
ve bunlar {lizerinde metin madenciliginde siklikla kullanilan ve basarili olduklar1
goriilen K-En-Yakin-Komsu (k-NN) ve Naive Bayes smiflandirma algoritmalar1
kullanilmistir. Ardindan elde edilen sonuglar iglerinden en iyi sonucu veren
algoritmay1 bulmak ve hazirlanan uygulamada kullanilmak iizere karsilastirilmistir.
Daha sonra segilen algoritma Java programlama dili ile masaiistii uygulamasi olarak
hazirlanan uygulama ara yiiziine aktarilmis ve kullanima sunulmustur Tezin
dordiincii boliimiinde ise calismaya ait sonuglara yer verilmis ve gelecek c¢alismalara

dair onerilerde bulunulmustur.



2. METIN SINIFLANDIRMA

Simiflandirmanin amaci yeni bir nesnenin 6zelliklerini agiklamak ve bu yeni nesnenin
daha Onceden tanimlanmis smif setlerinden birine atamasimi yapmaktir [30].
Swniflandirma “denetimli makine 6grenimi” tekniklerinden birisidir [11]. Makine
O0grenimi, bilgisayarlarin veri tiirlerine dayali 6grenimini olanakli kilan
algoritmalarin tasarim ve gelistirme siireclerini konu edinen bir bilim dalidir. Makine
ogreniminde dgrenme cesitleri denetimli 6grenme denetimsiz 6grenme olarak ikiye

ayrilir [31].

Son zamanlarda metin smniflandrma c¢ok c¢esitli alanlarda uygulanmaktadir.

Bunlardan bazilar1 sunlardir:

e Metin bulup getirme ve kiitiiphane organizasyonu gibi alanlarda destek saglayan
dokiimanlara smif atamasi yapmak,
¢ Bu siniflar1 insanlarin atadigi uygulamalarda sinif atamasinda rol oynamak,

e Mesajlari, haberleri ve diger metin dizisi halindeki bilgileri alicilara ulastirmak,

e Dogal dil isleme sistemlerinin bir parcasi olarak

ilgisiz metinleri ve metin pargalarini filtrelemek,

metinleri, smif tabanli isleme mekanizmalarina yonlendirmek,

smirl sekillerde bilgi edinimini saglamak,

- sozcik analizi islerinde yardimci olmak (s6zciik belirsizligini giderme) [12].

Bugiine kadar metin siniflandirmada bir¢cok yontem kullanilmisgtir:

e Naive Bayes olasilikli siniflandirma [10, 13],

e K-En-Yakin-Komsu siniflandirmasi (k-NN) [10, 13, 32],
e Karar Agaglar1 [10, 13],

e Yapay Sinir Aglar1 [10, 13],

e Destek Vektorleri (SVM) [10].



Bunlarin yaninda birden fazla yOntemin bir arada kullanilip sonuglarmin
karsilastirmasinin yapildig1 ¢alismalar da olmustur. Ornegin; [14-16, 33, 34]. Bahsi
gecen caligmalarda k-NN ve Naive Bayes algoritmalari iyi sonuglar1 verdigi i¢in bu

calismada bu iki siiflandirma yontemi kullanilmistir.

Denetimli 6grenmede sonuglar eldeki verinin egitilmesiyle elde edilir. Metin

smiflandirma iki asamadan olusur (Bkz. Sekil 2.1):
1. Egitim siireci (egitim kiimesi - training) ve

2. Smiflandirma siireci (stnama kiimesi — test) [13].

Baslangic

v

Amac Belirleme

Egitim Sareci!

. Tarama ve

»  Veri Toplama —>» Doénustirme —»
Isaretleme l

Kok Bulma

4 Durak |
Model <« Veri <«— Kelimelerin

Olusturma Etkereg Cikariimasi

e gy

Siniflandirma Sureci

Model
OILJm. suz Sonuglarini Modelin
— — 4
Degerlendirme Olumlu Uygulanmasi T > Bitis

Sekil 2.1. Metin siniflandirma asamalar1

Egitim siirecinde hangi sinifa ait oldugu bilinen ve verilerin igerisinden rastgele
secilen bir kisim veri (egitim kiimesi - training set) egitilerek bir model olusturulur.
Smiflandirma siireciyse yine veri tabanindan segilen ve 6grenme kiimesinde yer

almayan (sinama kiimesi - test set) veriler ile uygulanir [13].



2.1. Metin Gosterimi

Dokiimanlar1 siniflandirmaya baslamadan Once, metin formatmin diizgiin ve
kullanilmaya hazir oldugundan emin olmak i¢in dokiimanlarin bazi iglemlerden
gegmesi gereckmektedir. Bu islemler sirasiyla kiicik bir 6rnek ile birlikte

aciklanmustir.

2.1.1. Dokiiman 6n isleme

Veri 6n islemede baslangic dokiimaninin egitim ve smiflandirma siireclerine
hazirlanmasi saglanir. Veri 6n isleme veri iizerinde bulunabilen problemleri ¢6zmek,
verinin dogal yapisin1 0grenerek daha anlamli ve kaliteli analiz yapabilmek ve
veriden daha anlamli bilgi tiretebilmek gibi amaglar igin yapilir [17]. Dokiiman 6n
isleme adimlarindan sonra metin bir diziye aktarilir. Veri 6n igleme adimlar1 Sekil

2.2°de gosterilmistir.

_______________________________________________________________________
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Sekil 2.2. Veri 0n isleme adimlari

Déniistiirme: Internette dokiimanlar genellikle HTML (Hyper Text Markup
Language) ve XML (Extensible Markup Language) gibi ¢esitli tiplerde
tutuldugundan, bunlar1 diiz metin haline doniistiirmek gerekmektedir. Bu adim

HTML gibi formatlarla olusturulmus metinlerin etiketlerden kurtulmas1 i¢in gerekir.

Tarama ve isaretleme: Bu adim, metin igindeki terimleri ayiklamak ic¢in yapilir.
[saretlemede metin, simgeler ya da noktalama isaretleri ile kelime ya da ifadelere
ayrilir [35]. Biiyiik / kii¢iik harf duyarliligmni ortadan kaldirmak i¢in metnin tamami

kii¢iik harfe ¢evrilir.



Kok bulma: Ayni kokten gelen farkli ek almis kelimelerin dokiiman igerisindeki
kelime sikliklarina bakilirken ayni kelime olarak algilanmasi i¢in koklerinin

bulunmasi gerekmektedir.

Durak kelimelerin g¢ikarilmasi: Metin igerisinde ¢ok sik gegen fakat siniflandirmada

bir anlam ifade etmeyen edat, bagla¢ ve zamir gibi kelimelerin metinden ¢ikartilmasi
gerekir. Bu kelimeler ayiklamada kullanilmak iizere bir tabloda ya da dosyada
tutulabilir.

Ornek uygulamada egitim kiimesi olmas1 istenen 3 tanesi e-ticaret sitesi smifindan,
diger 3 tanesi ise e-ticaret sitesi olmayan siteler sinifindan olacak sekilde 6 internet

sitesi seg¢ilmistir:

e www.gittigidiyor.com  (Dokiiman 1) (e-ticaret sitesi),

e www.hepsiburada.com (Dokiiman 2) (e-ticaret sitesi),

e www.sahibinden.com (Dokiiman 3) (e-ticaret sitesi),

e www.berkehan.com (Dokiiman 4) (e-ticaret sitesi degil),

e Www.btattoos.com (Dokiiman 5) (e-ticaret sitesi degil),

e www.mafm.boun.edu.tr (Dokiiman 6) (e-ticaret sitesi degil).

E-ticaret sitesi olup olmadig1 sorgulanmak istenen site olarak ise

“www. herkesemobilya.com” adresi secilmistir. Bu sitelerin igerikleri alimmis ve

oncelikle HTML etiketlerinden temizlenmistir. Ardindan metindeki Ssimge ve
noktalama isaretleri ¢ikarilmistir. Metin kelimelere ayrilarak kiiciik harfe
cevrilmistir. Az boyutlu bir 6rnek c¢alisma yapildigi icin durak kelimelerin
¢ikarilmasi ve kok bulma adimlar1 goz kontrolii ile yapilmustir. Bu tezdeki asil
uygulamalarda ise bu islemi otomatik olarak yapan Zemberek Projesinin Java

kiitiiphanesi kullanilmistir.


http://www.gittigidiyor.com/
http://www.hepsiburada.com/
http://www.sahibinden.com/
http://www.berkehan.com/
http://www.btattoos.com/
http://www.mafm.boun.edu.tr/
http://www.herkesemobilya.com/

2.1.2. Anahtar kelime sozliigiiniin olusturulmasi

Dokiimanlar arasinda kiyaslama yapabilmek i¢in anahtar kelimelerden olusan bir
sozliige ihtiyag duyulmaktadir. Bu adimda e-ticaret sinifi igin anahtar kelimeler
belirlenerek anahtar kelime sozligii olusturulmustur. Anahtar kelime sozligii iki
sekilde olusturulabilir. Birinci secenek belirli kelimelerin segilmesidir [12]. Burada
dikkat edilmesi gereken, anahtar kelimelerin siniflara 6zel olarak, kendisini diger
smiflardan ayiracak sekilde secilmeye c¢alisilmasidir. Anahtar kelimeler o konunun
uzmanlar1 ile goriisiilerek belirlenirse nispeten daha saglikli sonuglar elde edilebilir.

Ikinci secenek ise metinde gegen tiim kelimelerin secilmesidir [18].

Iki yontemde de kelimeler calismanin en basinda statik olarak segilmekte ve anahtar
kelimelerin se¢cimi kullaniciya bagh olmaktadir. Farkli kullanicilarm ayni ¢aligmay1
yaptig1 bir durumda kullaniciya bagli se¢imden dolayr ayni verilerle ¢ok farkl
sonuglara ulasilabilmektedir. Ote yandan kelimeleri dinamik olarak se¢mek
kullanicinin yanlis / eksik kelime se¢mesini ve metinde yer alan tiim kelimeleri

hesaba katarak ¢ok boyutlu bir uzayda ¢alismay1 engellemektedir.

Bu tezde gergeklestirilen iki caligmadan birisinde egitim kiimesini olustururken
anahtar kelime sozliigiindeki kelimeler statik olarak seg¢ilmis, digerinde ise dinamik
olarak se¢ilmesi amaciyla farkli bir yontem gergeklestirilmistir. Ornek uygulamada
aligveris sitelerinde ortak olarak yer aldig1 diisiiniilen 7 kelime ele alindi. Anahtar
kelime sozliiglinii olusturan bu kelimeler sunlardir:

e uygun (Kelime 1),

e indirim (Kelime 2),

e {iriin (Kelime 3),

o sepet (Kelime 4),

e stok (Kelime 5),

e kampanya (Kelime 6) ve

e aligveris (Kelime 7).
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2.1.3. Vektor uzay modelinin olusturulmasi

Vektor uzay modeli bilgi g¢ikarimi, bilgi filtreleme, indeksleme gibi alanlarda
kullanilan matematiksel bir modeldir ve dogal dil belgelerinin ¢ok boyutlu uzayda
0zel bir anlamin1 simgelemektedir [12]. Metinleri vektorlerle ifade edebilmek igin
oncelikle uzay eksenlerinin belirlenmesi gerekir. Uzay eksenleri, smiflandirmada o

smifin belirleyici kelimelerinden (anahtar kelimeler) olusur.

Dokiimanlar Sekil 2.3’te [12] gosterildigi gibi kelimelerin vektorleri olarak ifade

edilir (D, :egitim dokiimanlari, Q :sorgu dokiimani). Eksenler kelimeleri (w,) ifade

etmektedirler [12].

Ornek:

D, =20, +3w,+5 w0, | o,
D,=3w,+ 7w, +w
Q=0w;+0w,+ 20,

(T

D =2w+3w,+5

O=0w+0w+2 o,

(!)I

D,=3w,+70,+ o~

[O%

Sekil 2.3. Vektor uzay modeli

Vektor uzay modelinde kelimeler ve dokiimanlar i - j boyutlu bir uzayda gosterilir.
Bu sekilde her dokiiman bir vektor olarak gosterilebilir. i’nin degeri, incelenen
kelime sayisidir. j 'nin degeri ise incelenen dokiiman sayisidir. Her bir boyut bir

kelimeye karsilik gelmektedir. Ornek bir dokiiman - kelime gizelgesi Cizelge 2.1°de

gosterilmistir.



Cizelge 2.1. Ornek dokiiman - kelime ¢izelgesi
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Kelime
Dokiiman

Kelime 1

Kelime 2

Kelime 3

Kelime i

Dokiiman 1

Kelime Siklig

Kelime Siklig1

Kelime Siklig

Kelime Siklig1

Dokiiman 2

Kelime Siklig

Kelime Siklig1

Kelime Siklig

Kelime Siklig1

Dokiiman 3

Kelime Siklig

Kelime Siklig1

Kelime Siklig

Kelime Siklig1

Dokiiman j

Kelime Siklig

Kelime Siklig

Kelime Siklig

Kelime Siklig

Dokiiman — kelime ¢izelgesi olusturulurken terim sikligi ve kelimenin dokiimanda

gecip gecmedigi bilgisi dikkate alinir.

Ornek uygulamada vektér uzay modeli -7 kelime oldugu igin- 7 boyutludur.
Dokiiman 1 (D1), Dokiiman 2 (D2) ve Dokiiman 3 (D3) olumlu smifta yer alirken,
Dokiiman 4 (D4), Dokiiman 5 (D5) ve Dokiiman 6 (D6) olumsuz smifta yer

almaktadir. Bu dokiimanlar ile Sorgu Dokiimanina (q) ait terim sikligi dokiiman-

kelime cizelgesi Cizelge 2.2°de gosterilmistir. Cizelge 2.3’te ise dokiiman-kelime

cizelgesi ikili olarak verilmistir.

Cizelge 2.2. Ornek uygulama terim siklig1 dokiiman - kelime cizelgesi

Kelime | Kelime 1 | Kelime 2 | Kelime 3 | Kelime 4 | Kelime 5| Kelime 6 | Kelime 7

Dokiiman uygun | indirim | iiriin sepet stok | kampanya| ahgsveris
Dokiiman 1 6 0 18 18 18 9 5
Dokiiman 2 8 11 21 21 21 11 2
Dokiiman 3 3 0 14 14 14 7 3
Dokiiman 4 1 0 0 0 1 0 0
Dokiiman 5 2 0 0 0 1 0 0
Dokiiman 6 2 1 0 0 0 0 0
Sorgu Dokiimam 7 5 12 12 12 0 1
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Cizelge 2.3. Ornek uygulama ikili dokiiman - kelime ¢izelgesi

Kelime |Kelime 1| Kelime 2| Kelime 3 [ Kelime 4| Kelime 5| Kelime 6 | Kelime 7

Dokiiman uygun | indirim | iiriin sepet stok | kampanya | ahsveris
Dokiiman 1 1 0 1 1 1 1 1
Dokiiman 2 1 1 1 1 1 1 1
Dokiiman 3 1 0 1 1 1 1 1
Dokiiman 4 1 0 0 0 1 0 0
Dokiiman 5 1 0 0 0 1 0 0
Dokiiman 6 1 1 0 0 0 0 0
Sorgu Dokiimani 1 1 1 1 1 0 1

Vektér uzay modelinin olusturulmasinda dokiimanlardaki her bir kelimenin

agirhiklandirma 6nemlidir. Vektor uzay modeli agirliklandirma sonucu olusturulur.

2.1.4. Vektor agirhklandirma

Vektorlerin -~ agirhiklandirilmast  smiflandirmanin =~ basarisini  etkilemektedir.
Agirliklandirmada terim sikligi (TF), ters dokiiman siklig1 (IDF), terim siklig1 - ters
dokiiman siklig1 (TF-IDF), terim ayristirma degeri, olasiliksal terim agirliklandirma,
tek terim dogrulugu, genetik algoritmalar gibi teknikler kullanilmaktadir. Bunlardan

yaygin olarak kullanilan [11-13, 36] ii¢ tanesi su sekilde agiklanmistir:

TF: Bu yontemde metinde daha sik gegen kelimelerin, digerlerine gére daha 6nemli

oldugu distiniiliir. TF agirliklandirma yonteminin hesaplanisi Es. 2.1°dedir [11].

TF, = b (21)

old; |

d. :1i. dokiman

n; :d; dokiimanindaw; kelimesinin gegme sayisi

TF; : terim sikhig1
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IDF: Bu yontemde metinde daha az sayida gecen kelimelerin ayirt edici 6zelliginin
digerlerine gore daha fazla oldugu disiinilir. IDF agrrlhiklandirma yonteminin

hesaplanisgi Es. 2.2°de verilmistir [12].

n
IDF, =log— 2.2
; =log " (2.2)
n; @ Ww; kelimesinin gectigi dokiiman say1si (dokiiman siklig1)
n : dokiimanlar kiimesindeki dokiiman sayis1

IDF; : w; kelimesinin devrik dokiiman siklig

TF-IDF: Bu yontemde bir dokiimanda bulunan ancak diger dokiimanlarda daha az
goriilen bir terimin agirligmin daha fazla oldugu disiintiliir. TF-IDF agirliklandirma

yonteminin hesaplanis1 Es. 2.3’te verilmistir [12].

X; = TFK;XIDF; (2.3)

X;; - W; kelimesinin d; dokiimanmdaki TF-IDF agirhg:

2.1.5. Dokiimanlar arasi benzerlik

Dokiimanlar arasindaki iliski bulunmak istendiginde, her bir egitim vektorii ile sorgu
vektorii arasindaki aginin kosiniis degeri hesaplanir ve siralanir. ki belge arasmdaki

benzerlik su sekilde ifade edilir: s(d,d') e R. Iki vektor arasindaki a¢inmn kosiniisii

Es. 2.4’te verilmistir [36].

Cos(dl’ dz) = d1 ® d2 /| d1 Il d2 I (2.4)
d, ed, : d, dokiimanlarmin uzunluklar: ¢carpimi

Il d; ||: d, dokiimaninin uzunlugu
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2.1.6. Sonuclarin degerlendirilmesi

Egitim dokiimanlarmin w ve sorgu dokiimaninin () vektér uzay modeli bulunur.
Kullanici sorgusunun, her bir egitim dokiimaniyla olan benzerligi hesaplanir. Tiim
dokiimanlar vektorel olarak Es. 2.5’teki gibi temsil edilir [12]. Sorgu dokiimani ile

diger dokiimanlar arasindaki kosiniis benzerligi Es. 2.6 ve 2.7 deki verilmistir [36].

d; = (wd;;,wd,,,.....wd;;,) (2.5)
d, :terimin dokiiman i¢erisindeki agirligt

W; : egitim dokiimani vektorii

sim(d,,q) =cosé (2.6)

- 2 (W, *w
sim(d., q) = %9 j 2.7)

4 gl [ B

d, :terimin dokiiman i¢erisindeki agirlig
Wj; : egitim dokiimani vektorii

g :smifinin bulunmasi istenen vektor

Gortilebilecegi gibi (Bkz. Es. 2.6 ve 2.7), eger iki dokiimanin hi¢ bir ortak kelimesi
yoksa sonug degeri 0 olur (sim(d,,q) =0). Ote yandan iki dokiimanmn tiim kelimeleri
ortaksa (iki dokiimanda da anahtar kelimelerin tamami gegiyor ise) sonu¢ degeri 1
olur (sim(d,,q) =1). Islem sonucunda gikan degerler 0 ile 1 arasinda olur ve yiiksek
olan degerler aranir [19]. Benzerlik oranlar1 karsilastirilir. En biiyiik benzerlik orani
dikkate alinarak sorgu vektorii ilgili sinifa atanir. Ornek uygulama ile ilgili sonuglara

her bir algoritma iginde ayr1 ayr1 yer verilmistir.
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2.2. Metin Siiflandirma Algoritmalar:

Bu boliimde, yaygin olarak kullanilan [10, 13, 32] mesafeye dayali smiflandirma
yontemlerinden k-NN algoritmasi ve istatistige dayali siniflandirma yontemlerinden

Naive Bayes algoritmasina deginilmistir.

2.2.1. Kk-NN algoritmasi

K-NN algoritmas1 i¢inde farkli smiftan elemanlarm bulundugu bir gruptan
sorgulanmak istenilen dokiimanin smifina benzeyen smiflar1 bulur [20]. En yakin
Komgu aramasi, uzaklik bakimindan kendisine en yakin olani noktayi/noktalari
bulmaya yarar. Ayn1 zamanda “benzerlik aramasi” ya da “en yakin nokta aramasi”
olarak bilinir [37]. k-NN siniflandirmasi smiflandirmada yaygimn olarak kullanilan
denetimli makine 6grenimi tekniklerindendir. Yeni bir dokiimani siiflandirmak i¢in,
egitim kiimesinde onun “komsu’su olarak adlandirilan dokiimanlar kontrol edilir. Bu
karsilagtrma yeni dokiiman ile her bir dokiiman arasindaki uzakliga gore yapilir.
Karsilastirma sonucunda yeni dokiiman kendisine en yakin olan k sayidaki (6nceden
egitilmis) dokiimandan smifca ¢ogunlukta olanin sinifina atanir. k sayis1 dikkate

alinacak en yakin komsu sayisini belirtir [19].

W uzaymda S sayidaki noktanin q dokiimani i¢in sorgulandigi bir durumda S ile q
arasindaki en yakin uzaklik bulunmaya ¢alisilir [37]. Benzerlik karsilastirmasi igin
farkli yontemler kullanilmaktadir. Bunlardan birisi, iki dokiimanda da gecen ortak
kelimelerin sayisidir. Ikinci ve yaygmn olarak kullanilan ydntem ise iki nokta

arasindaki aginin kosiniis degerini bulmaktir [20].

K-NN algoritmasmin avantajlari sunlardir; uygulanabilirligi basittir, giiriiltiilii egitim
dokiimanlarma karg1 direnglidir ve egitim sayisinin fazla oldugu durumda etkilidir. k-
NN algoritmasinin dezavantajlar1 sunlardir; sayisi 6nceden net olarak belirlenemeyen

k parametreye ihtiyag duyar ve uygulanmasi zaman gerektirmektedir.
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Tiim egitim dokiimanlar1 ve smifinin bulunmasi istenen sorgu dokiimani vektorel
olarak ifade edilirler. k-NN algoritmasinda Sorgu dokiimani ile diger dokiimanlar
arasindaki kosiniis benzerligi hesaplanir (Bkz. Es. 2.6 ve 2.7) [36]. Eger iki
dokiimanin hi¢ ortak kelimesi yoksa sonug degeri 0 ( sim(d;,q) =0), tiim kelimeleri
ortaksa sonug degeri 1 olur ( sim(d,,q) =1 [19].

Benzerlik hesaplamalarindan sonra smifca {istiin sayida olan sinifa atama
yapilacagidan bahsedilmisti. Eger komsu olan iki sinifin da eleman sayisi esitse, bu
durumda iki segenek uygulanabilir. Birincisi, dokiiman her iki smnifa da atanabilir.
Ikincisi ise k-NN algoritmasi i¢in agirliklandirma ydntemleri kullanilabilir.  k-NN

algoritmasi terim agirliklandirmada kullanilan yontemlerden bazilari sunlardir [11]:

1. Ikili Agirliklandirma,
2. TF Agirliklandirma (Term Frequency - Terim Siklig) ,

3. TF-IDF Agirliklandirma (Term Frequency — Inverse Document Frequency).

k-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yontemi

ikili yontemde vektdrlerin agirliklar: dokiimanda bulunma veya bulunmamasina gore
belirlenir. Yani kelimenin o dokiimanda 3 kere bulunmasi agirhigini
degistirmeyecektir. Kelimenin dokiimanda olmasi 1, olmamasi 0 ile ifade
edilmektedir. Sozliikteki her bir kelimenin dokiimanda gecip ge¢medigi kontrol
edilir, 0 ya da 1 olarak agirliklandirilir. Bu sekilde egitim dokiimanlarini (internet
sitelerini) kullanarak ikili agirliklandirma yontemi ile kelimelerin dokiimanda gegip

gegmedigine gore vektorler olusturulur.

Her bir egitim vektoriiniin sorgu vektoriine olan uzakligi hesaplanir. Ardindan
benzerlik oranlar1 bulunur (Bkz. Es. 2.7). Ardindan bunlardan en yiiksek degere
sahip k tane en yakm olan dokiimandan smif sayisi ¢ogunlukta olana sorgu
dokiimaninmn atamasi yapilir. Ornek uygulama ile ilgili olarak dokiiman &n isleme

asamasinda egitim vektorleri ve sorgu vektoriini agirliklandirilmist (Bkz. Cizelge 2.3).
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Ikili olarak ifade edilen her egitim vektdriiniin sorgu vektdriine (q) olan uzakligi
hesaplanarak Cizelge 2.4’te verilmistir. Es. 2.7°nin uygulanmasi i¢in gereken diger

islemler Cizelge 2.5°te verilmistir.

Cizelge 2.4. Ornek uygulama egitim vektdrlerinin sorgu vektoriine uzaklig: (ikili)

(S:0rg l Kelime 1 2 3 4 5 6 7 Z(Wi'j *Wq:j)
arpimlan J

D1*q

D2*q

D3*q

D4 *q

D5*q

e
=l o] o] of »| ©
of of o] ~| +| -
of of o] ~| +| -
of r| ~r| | | -
of of o] o] of ©
of of o] ~| +| -
N N v o] o o

D6*q

Cizelge 2.5. Ornek uygulama diger islemler (Ikili)

sogr~<elime ¢ [ > | 3 [ 4 | 5 |6 | 7 2w >w?

Kareleri j j
D1A2 1ol ¢t 22 ]2] 12 6 24495
D272 o O 7 2.6458
D32 T O 5 2.4495
D4n2 T o0 o o1 oo 7 14142
D572 Tl oo o1 o] o 2 1, 4142
D672 T 10 o o o]l o 2 1, 4142
92 12t 2] 1ol 12 6 24495

Dokiimanlar arasindaki benzerlik iliskisini gosteren benzerlik hesaplamasinin (Bkz.
Es. 2.7) sonucu Cizelge 2.6’da verilmistir. Benzerlik oraninin 1’e yakin olmasi, iki
dokiimanin ayni smifta olmasi anlamina gelmektedir. K-NN algoritmasi igin gereken
K parametresinin se¢ilmesinin gerekmektedir. k = 2 varsayiminda bulunarak, orani
1’e en yakm olan 2 degerin ait oldugu smiflar, sorgu dokiimanmnin komsular
demektir. Yani D1 ve D2 (ya da D2 ve D3) en yiiksek degere sahip olduklar1 i¢in
sorgu dokiimaninin komsularidirlar. Bu iki komsunun ait oldugu sinif “olumlu” smif

oldugundan, q vektorii de bu smifa aittir. Bu durumda “www.herkesemobilya.com”

sitesi bir e-ticaret sitesidir.



http://www.herkesemobilya.com/
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Cizelge 2.6. Ornek uygulama benzerlik iliskileri (ikili)

sim(Di,q) Olasihk
sim(D1,q) = 0,8333
sim(D2,q) = 0,9258
sim(D3,q) = 0,8333
sim(D4,q) = 0,5774
sim(D5,q) = 0,5774
sim(D6,q) = 0,5774

k-NN algoritmas: TF agirlikliklandirma yontemi

TF yontemde vektorlerin agirliklar1 dokiimanda bulunma sayisina gore belirlenir.
Sozliikteki her bir kelimenin dokiimanda kagar kez gectigi kontrol edilerek vektorler

agirhiklandirilir.

Daha sonra her bir egitim vektoriiniin sorgu vektoriine olan uzakligi hesaplanir.
Ardmdan benzerlik oranlar1 bulunur (Bkz. Es. 2.7). Ardindan bunlardan en yiiksek
degere sahip k tane en yakin olan dokiimandan sinif sayisi ¢ogunlukta olana sorgu

dokiimanimin atamasi yapilir.

Ornek uygulama ile ilgili olarak dokiiman 6n isleme asamasmda egitim vektorleri ve
sorgu vektoriinli agirhiklandirilmist: (Bkz. Cizelge 2.2). Bu algoritmanin bir dnceki
algoritmadan tek farki, agirliklandirmanin ikili yerine terim siklig1 dikkate aliarak
yapilmig olmasidir. Her bir egitim vektoriiniin sorgu vektoriine (() olan uzakligi
Cizelge 2.7°de hesaplanmistir. Es. 2.7 nin uygulanmasi i¢in gereken diger islemler

Cizelge 2.8’de verilmistir.
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Cizelge 2.7. Ornek uygulama egitim vektdrlerinin sorgu vektoriine uzakhg: (TF)

sreime |1 2 3 4 5 6 7 2 (Wi * W ;)
arpimlari i
D1*q 42 0 216 | 216 | 216 0 5 695
D2*q 56 55 252 | 252 | 252 0 2 869
D3*q 21 0 168 | 168 | 168 0 3 528
D4*q 7 0 0 0 12 0 0 19
D5 *q 14 0 0 0 12 0 0 26
D6 * q 14 5 0 0 0 0 0 19
izelge 2.8. Ornek uyeulama diger islemler (TF
Cizelg yg ger is
s 2 3 4 5 6 7| 2w >w’
D172 36 0 324 | 324 | 324 | 81 25 1114 33,3766
D22 64 121 | 441 | 441 | 441 | 121 4 1633 40,4104
D372 9 0 196 | 196 | 196 | 49 9 655 25,5930
D42 1 0 0 0 1 0 0 2 1,4142
D572 4 0 0 0 1 0 0 5 2,2361
D62 4 1 0 0 0 0 0 5 2,2361
g2 49 25 144 | 144 | 144 0 1 507 22,5167

Dokiimanlar arasindaki benzerlik iliskisini gosteren benzerlik hesaplamasinin (Bkz.
Es. 2.7) sonucu Cizelge 2.9°da verilmistir. Yine k = 2 varsayiminda bulunarak, orani
I’e en yakin olan 2 degerin ait oldugu smiflar, sorgu dokiimanmnim komsulari
demektir. Yani D1 ve D2 en yiiksek degere sahip olduklar1 i¢in q dokiimaninin
komgularidirlar. Bu iki komsunun ait oldugu sinif “olumlu” smif oldugundan, q

vektori de bu smifa aittir. Bu durumda “www.herkesemobilya.com” sitesi bir e-

ticaret sitesidir.
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Cizelge 2.9. Ornek uygulama benzerlik iliskileri (TF)

sim(Di,q) Olasihk
sim(D1,q) = 0,92478
sim(D2,q) = 0,9550
sim(D3,q) = 0,9162
sim(D4,q) = 0,5967
sim(D5,q) = 0,51640
sim(D6,q) = 0,3774

k-NN — TF-IDF agirliklandirma yontemi

TF-IDF agirliklandirmasinda her bir dokiimandaki kelimelerin sikligi rol
oynamaktadir. Boylece dokiimanda daha fazla goriilen kelimeler varsa (terim siklig1
yiiksek) o dokiiman i¢in daha degerli oldugu anlasilir. Ayrica IDF tiim dokiimanlarda
seyrek gorilen kelimeler ile ilgili bir 06l¢ii verir. Bu deger tim egitim
dokiimanlarindan hesaplanir. Bu yiizden eger bir kelime dokiimanlarda sik gegiyorsa
dokiiman i¢in belirleyici olmadig1 diisiiniilebilir (durak kelimeler). Eger kelime
dokiimanlarda ¢ok sik gegmiyorsa o kelimenin o dokiiman i¢in belirleyici 6zelligi
vardir denebilir. TF-IDF genel olarak sorgu vektorii ile egitim dokiimani vektorii
arasindaki benzerlik oranmi bulmak i¢in kullanilir. TF-IDF fonksiyonunun ¢esitli
versiyonlart mevcuttur [21]. Bu algoritmanin uygulanmasi sozliikteki her bir kelime

icin Es. 2.8, 2.9°daki formiiller uygulanarak vektorler agirliklandirilir.

Wi ¢ =trd,t e idf, (2.8)
. D
df, =log| —
idf, og( dﬁ] (2.9)

tf  : Dokiimanda bulunan kelimenin dokiimandaki goriilme sikligi
D : Toplam dokiiman sayis1

dtf : Dokiiman siklig1 (Kag egitim dokiimaninda ilgili kelime ge¢cmis)
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Daha sonra her bir egitim vektdriiniin sorgu vektoriine olan uzakligi hesaplanir.
Benzerlik oranlar1 bulunur (Bkz. Es. 2.7). Ardindan bunlardan en yiiksek degere
sahip k tane en yakin olan dokiimandan smif sayist ¢ogunlukta olana sorgu

dokiimaninin atamasi yapilir.

Ornek uygulama ile ilgili olarak dokiiman &n isleme asamasinda egitim vektorleri ve
sorgu vektoriinii agirliklandirilmist: (Bkz. Cizelge 2.2). IDF degerlerinin hesaplanisi
Cizelge 2.10’da gosterilmistir. Es. 2.8 yardimi ile TF-IDF degerleri Cizelge 2.11°de

hesaplanmustir.

Cizelge 2.10. Ornek uygulama IDF Degerleri

Hesaplelm&llzi\(e'imEIer 1 2 3 4 5 6 7
D 6
dft 6 2 3 3 4 4 3
IDF=log(D/dft) 0 04771 | 03010 | 03010 | 01760 | 0,760 | 0,3010

Cizelge 2.11. Ornek uygulama TF-IDF degerleri

Hesaptama] Kelimelet 1 2 3 4 5 6 7
TF1* IDF 0 0 54185 | 54185 | 3,696 | 15848 | 1,5056
TF2 * IDF 0 52483 | 6,3216 | 6,3216 | 3,6979 | 1,9370 | 0,6021
TF3* IDF 0 0 42144 | 42144 | 24653 | 1,2326 | 0,9031
TF4 * IDF 0 0 0 0 0,1761 0 0
TF5 * IDF 0 0 0 0 0,1761 0 0
TF6 * IDF 0 0,4771 0 0 0 0 0
TFS * IDF 0 2,3856 | 36124 | 36124 | 21131 0 0,3010

Egitim vektorlerinin sorgu vektoriine olan uzakligi Cizelge 2.12°de hesaplanmustir.

Es. 2.7°nin uygulanmasi i¢in gereken diger islemler Cizelge 2.13’te verilmistir.
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Cizelge 2.12. Ornek - egitim vektdrlerinin sorgu vektoriine uzakligi (TF-1DF)

elimeler *
Sorav~ 1 2 3 4 5 6 7 2w *w )
Carpimlari j

Di*q | O 0 |105700| 195700 | 66980 | 0 | 04530 | 46,2083

D2*q 0 12,5200 | 22,8400 [ 22,8400 7,8140 0 0,1810 66,1878

D3*q 0 0 15,2200 | 15,2200 5,2090 0 0,2720 35,9292

D4 *q 0 0 0 0 0,3720 0 0 0,3721

D5*q 0 0 0 0 0,3720 0 0 0,3721

D6 * q 0 1,1380 0 0 0 0 0 1,1382
Cizelge 2.13. Ornek uygulama diger islemler (TF-1DF)

elimeler] 2

o 1|2 3 4 5 |e| 7 Zj:""i \/Zwiz

areleri i
D12 | O 0 383,1000 | 383,1000 | 44,8600 0 |10,2050| 811,3260 28,4800
D272 | 0 |156,8000|521,5000|521,5000 61,0600 ( 0 |0,0330( 1260,8201 35,5100
D32 | O 0 231,8000|231,8000 | 27,1400 0 |0,0740| 490,7519 22,1500
D4n2 | O 0 0 0 0,1380 | O 0 0,1385 0,3720
D522 | O 0 0 0 0,1380 | 0 0 0,1385 0,3720
D672 | 0 | 1,2960 0 0 0 0 0 1,2956 1,1380
qn2 0| 1,1380 | 1,0870 | 1,0870 | 0,3720 | 0 {(0,0910 3,7758 1,0670

Dokiimanlar arasindaki benzerlik iliskisini gosteren benzerlik hesaplamasinin (Bkz.

Es. 2.7) sonucu Cizelge 2.14’te verilmistir. Yine k = 2 varsayiminda bulunarak, orani

I’e en yakin olan 2 degerin ait oldugu smiflar, sorgu dokiimanmnin komsulari

demektir. Yani D1 ve D2 en yiiksek degere sahip olduklar1 i¢in q dokiimaninin

komgsularidirlar. Bu iki komsunun ait oldugu sinif “olumlu” smif oldugundan, q

vektori de bu smifa aittir. Bu durumda “www.herkesemobilya.com” sitesi bir e-

ticaret sitesidir.
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Cizelge 2.14. Ornek uygulama benzerlik iliskileri (TF-IDF)

sim(Di,q) Olasihk
sim(D1,q) = 0,4687
sim(D2,q) = 0,5376
sim(D3,q) = 0,4678
sim(D4,q) = 0,2884
sim(D5,q) = 0,2884
sim(D6,q) = 0,2884

2.2.2. Naive Bayes algoritmasi

Naive (saf) Bayes Algoritmast istatistiSe dayali, Bayes Smiflandirma
Algoritmalarindan birisidir. Olasilik tabanhidir. Bu algoritmaya gore kelimeler
smiftan bagimsizdir [38]. Uygulanabilirligi kolay bir algoritma olup performans
bakimindan da basarilidir. Naive Bayes siniflandiricisi igin ikili (Multi-variate) ve TF

(Multinominal) agirliklandirma modeli olmak iizere 2 model mevcuttur [22].

Naive Bayes algoritmasi ikili agirliklandirma (Multi-variate model)

Bu algoritma ile dokiimanlarda kelimelerin olup olmamasina bakilarak
agirhiklandirma yapilir. Ikili agirhklandirma metodu kullanilarak dokiimanlarin
agirliklar1 bulunur. Dokiiman 1’ler ve 0’lardan olusacak sekilde ifade edilir. Iki
olasilikli durumlarda ikili siniflandirma kullanilabilir. Ornegin; e-ticaret sitesi olan

siteler sinifi ve e-ticaret sitesi olmayan siteler sinifi.

Sonugta sozliik boyutu kadar 1’ler ve 0’lardan olusan vektorler elde edilir. Bu
vektoriin herhangi bir sinifta olma olasiligini hesaplamak i¢in kullanilir.d vektoriiniin

¢; smifinda olma olasiliginin hesaplanigi Es. 2.10, 2.11 ve 2.12’de gosterilmistir.

Vi
pdle;) =] Totw le,)"@-plw fe,)*™ (2.10)
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1+ B, (2.11)
s
p(w, |c;) 241C, |

M (C) = P(wordl |C)™P(word2 |C)"*...P(wordv |C)"™P(|C) (2.12)

[V | : sozliikteki kelime sayist
B, : C; siifinda bulunan ve w, kelimesini igeren egitim dokiimani sayist
|C; | : ¢; siifinda bulunan egitim dokiimani say1st

X, :Kelimenin agirlig1 (1 ya da 0)

Sorgu dokiiman1 M(C) degeri en biiyiikk olan sinifa atanir. Ornek uygulama igin
olumlu ve olumsuz dokiimanlarda gecen kelimeleri kendi iclerinde toplanarak hangi
kelimenin hangi sinifta (ikili olarak) kac¢ kez gectigi Cizelge 2.15°te bulunmustur.
Olumlu ve olumsuz smif sayis1 Cizelge 2.16°da verilmistir. Es. 2.10’un uygulanmasi

icin gereken diger bilgiler Cizelge 2.17°de, sonuglar1 ise Cizelge 2.18’de verilmistir.

Cizelge 2.15. Ornek uygulama kelimenin her smiftaki ikili sikli1

Kelimeler]
Siniflar 1 2 3 4 5 6 7
D_olumlu 3 1 3 3 3 3 3
D_olumsuz 3 1 0 0 2 0 0

Cizelge 2.16. Ornek uygulama olumlu ve olumsuz sinif sayisi

Simf Say1
cj_olumlu 3
cj_olumsuz 3

Cizelge 2.17. Ornek uygulama Naive Bayes ikili diger islemler

Kelimeler 1 2 3 4 5 6 7

Siniflar

Olumlu 0,8 04 0,8 0,8 0,8 0,8 0,8

Olumsuz 0,8 04 0,2 0,2 0,6 0,2 0,2
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Cizelge 2.18. Ornek uygulama Naive Bayes ikili sonug

SmpKelimeler| 4 2 3 4 5 6 7 Sonue¢
M©Ilumiu) | 08 | 04 | o8 | 08 | 08 | 02 | 08 0,02621
M(lumsuz) | 08 | 04 | 02 | 02 | 06 | 08 | 02 0,0012

En biiyiik M(C) degeri olumlu sinifa ait oldugundan, sorgu dokiimani olumlu smnifa

atanir. Bu durumda “www.herkesemobilya.com” sitesi bir e-ticaret sitesidir.

Naive Bayes algoritmasi TF agirliklandirma (Multinominal model)

Dokiiman icindeki kelimelerin tekrar sayilarini dikkate almir. Bu algoritmadaki
varsayim, her bir kelimenin tekrar etme sayisinin diger kelimelerin tekrar etme
sayilarindan bagimsiz olmasidir [23]. Sonugta sézliik boyutu kadar, kelimelerin
tekrar sayilarmdan olusan vektorler elde edilir. d vektoriiniin C;smifinda olma

olasilig1 Es. 2.13, 2.14 ve 2.15’te gosterilmistir.

M| )X
pdlc,)=p(d]|d |!H'°(W‘X'!°') (2.13)
1+ th
D 1)= (2.14)
M (C) = P(wordl |C)™P(word2 |C)"™...P(wordv |C)™P(|C) (2.15)

d :smif sayisi
N,: J smifindaki dokiimanlar iginde t kelimesinin goriilme sikligi
N; :Jjsmifindaki toplam kelime sayis
P|d |: smif olasihig:
X, kelime siklig1

|V | : sozliikteki kelime sayis1

Sorgu dokiiman1 M(C) degeri en biiyiik olan smifa atanir. Ornek uygulama icin

olumlu ve olumsuz dokiimanlarda gegen kelimeler kendi i¢lerinde toplanarak hangi



http://www.herkesemobilya.com/

26

kelimenin hangi smifta ka¢ kez gectigi bilgisi bulunarak Cizelge 2.19’da
gosterilmistir. Sinif sayis1 ve sozliikteki kelime sayisi ise Cizelge 2.20°de verilmistir.
Es. 2.15’in uygulanmasi i¢in gereken diger islemler Cizelge 2.21°de, Es. 2.15’in

uygulanmasiyla elde edilen sonuglar ise Cizelge 2.22°de verilmistir.

Cizelge 2.19. Ornek uygulama kelimelerin her siniftaki TF siklig1

Kelimeler 1 2 3 4 5 6 7 Toplam
Smiflar
D_olumlu 17 11 53 53 53 27 10 224
D_olumsuz 5 1 0 0 2 0 0 8
Cizelge 2.20. Ornek uygulama sinif ve sdzliikteki kelime sayist
Hesaplama Degerler
P(ld]) 0,5
]! 2
W 7
Cizelge 2.21. Ornek uygulama Naive Bayes TF diger islemler
SlmﬂarKelimeler 1 2 3 4 5 6 7 Carpim
D_olumlu 3E-12 | 3E-09 6E-17 6E-17 | 6E-17 1 0,048 8,9E-71
D_olumsuz 3E-07 4E-07 2E-23 2E-23 9E-18 1 0,067 1,7E-77

Cizelge 2.22. Ornek uygulama Naive Bayes TF sonug

Smiflar Sonug
M(Olumlu) 8,9E-71
M(Olumsuz) 1,7E-77

En biiylik M(C) degeri olumlu simifa ait oldugundan, sorgu dokiimani olumlu sinifa

atanir. Bu durumda “www.herkesemobilya.com” sitesi bir e-ticaret sitesidir.
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2.3. Metin Siniflandirma Arac1t WEKA

WEKA (Waikato Environment for Knowledge Analysis) veri madenciligi ve metin
madenciliginde kullanilan {icretsiz bir programdwr. WEKA makine O6grenimi

amactyla Waikato Universitesinde Java programlama dili ile gelistirilmistir.

WEKA, gelistirilen ara yliz araciligiyla kullanilabildigi gibi Java kiitiiphaneleri
kullanilarak  gelistirilen  yeni  programlarin  igerisinde  de  kolaylikla
kullanilabilmektedir [39]. Bu sekilde platformdan bagimsiz olarak galisabilmektedir.
WEKA biinyesinde 49 dokiiman on isleme araci, 76 smiflandirma/regresyon

algoritmasi ve 8 kiimeleme algoritmas1 barmdirmaktadir.

WEKA’da “Attribute-Relation File Format” (ARFF) ve “Comma-Seperated
Variables” (CSV) gibi formatlardaki veriler kullanilir. “ARFF” dosyalarinda
verilerin Ozelliklerini (attributes) igeren baslik bilgisi ve birbirinden virgiil karakteri
ile ayrilmis olan veri bulunur. Verilerin 6zellikleri; nominal, sayisal (numeric), metin
(string), tarih (date) veya iliskisel (relational) olarak olabilir. Ornek uygulamanin

sorgu ve egitim verilerini igeren “ARFF” format1 Sekil 2.4 ve Sekil 2.5’te verilmistir.

@relation eticarettestverisi

@attribute "'uygun' real

@attribute 'indirim' real

@attribute "iiriin' real

@attribute 'sepet’ real

@attribute 'stok’ real

@attribute 'kampanya' real

@attribute 'aligveris' real

@attribute 'class’ {eticaret, eticaretdegil}

@data

7,512,12,12,0,1,7

Sekil 2.4. Ornek uygulama sorgu “.ARFF” dosyasi
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%0Ornek Uygulama &€= YORUM
@relation eticaretegitimverisi €= VERi KUMESI ADI

@attribute "'uygun' real
@attribute 'indirim' real
@attribute 'lirtin' real
@attribute 'sepet’ real ™ OZELLIKLER
@attribute 'stok’ real

@attribute 'kampanya' real

@attribute 'aligveris' real =
@attribute 'class' {eticaret, eticaretdegil} €= SINIFLAR

@data

6,0,18,18,18,9,5,eticaret
8,11,21,21,21,11,2,eticaret
3,0,14,14,14,7,3 eticaret P VERILER
1,0,0,0,1,0,0,eticaretdegil
2,0,0,0,1,0,0,eticaretdegil
2,1,0,0,0,0,0,eticaretdegil =

Sekil 2.5. Ornek uygulama egitim “. ARFF” dosyasi

WEKA programinin ara yiiz ekrani Sekil 2.6’da verilmistir. WEKA ara yiiziinde
asagida belirtilen dort boliim bulunmaktadir:

e Explorer,

e Experimenter,

e KnowledgeFlow ve

e Simple CLI (Command Line Interface)

“Explorer” boliimiinde veri lizerinde arastirma yapilir, “Experimenter” bdliimiinde
veri lizerinde deneyler yapilarak istatistiksel sonuglar c¢ikarilmaya calisilir,
“KnowledgeFlow” bolimiinde “Explorer” bdlimiinde yapilanlar islemleri
gorsellestirerek yapilir ve bilgi akisinin modellenmesi saglanir, “Simple CLI”

bolimiindeyse islemler ara yiiz yerine komut satir1 kullanilarak gergeklestirilir [40].
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& Weka GUI Chooser E@

Program Visualization Tools Help

.-3_ Applications

'WEKA Exlorer

The University

of Waikato Experimenter
Waikato Environment for Knowledge Analysis KnowledgeFloW
Version 3.7.9
(c) 1993 - 2013
The University of Waikato Simple CLI
Hamilton, Mew Zezland

Sekil 2.6. WEKA ara yiizii ekran goriintiisii

“Explorer” bdliimiinde dokiiman o6n isleme islemleri yapilabilir, smiflandirma,
kiimeleme ve birliktelik algoritmalar1 kullanilabilir, 6zellik se¢imi yapilabilir ve
farkli nitelikler arasindaki iligkilerin gorsellestirilmesi saglanabilir. Veriler metin
dosyasindan, internette dosyanin bulundugu konumdan ya da veri tabanindan
alinabilecegi gibi yapay olarak da olusturulabilmektedir. Ornek egitim veri

dosyasinin WEKA’da agildiktan sonraki ekran goriintiisii Sekil 2.7°de verilmistir.

Veriler secildikten sonra gerekirse veri 6n isleme asamalar1 gergeklestirilir. Ardindan
smiflandirma asamasina gegilir. Bu asamada istenilen siniflandirma algoritmasi

secilerek model egitim kiimesindeki veriler ile egitilir.

Egitim asamasinda dort segenek kullanilabilir:

1. Egitim kiimesini kullanma (Use training set): Veri kiimesi sadece modeli egitmek

icin kullanilir.

2. Smama kiimesi ile sitnama (Supplied test set): Veri kiimesi “Use training set”

secenegiyle egitildikten sonra modelin dogrulugu ikinci bir kiime ile smanir.
3. Capraz gegerleme (Cross-validation): Veri kiimesi n esit kiimeye ayrilir ve egitim
icin n-1 kiime (validating set), smama iginse 1 kiime (test set) kullanilir. Bu igslem

belirtilen kiime sayis1 kadar tekrarlanarak sistem iyilestirilmeye c¢alisilir.

4. Yiizde ayirma (Percentage split): Veri kiimesini ikiye boler. Veri kiimesinin belirli

bir yiizdesi modelin egitilmesi, kalan kismi1 ise modelin sinanmasi igin kullanilir [41].
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© Weka Explorer =N o =5
Preprocess | Classify I Cluster I Associate I Select attributesl Visualizel
[ open file... { [ Open URL... ] [ Open DE... ] [ Generate... ] [ undo ] [ Edit... ] [ Save... ]
Filter
Current relation Selected attribute
Relation: eticaretegitimverisiazornekli Attributes: 8 Name: uygun Type: Mumeric
Instances: @ Sum of weights: & Missing: 0 (0%) Distinct: 5 Unique: 4 (67%)
Attributes Statistic Value
[ All ] [ None ] [ Invert ] [ Pattern ] Minimum 1
Maximum 8
Mean 3.067
No. Name StdDev 2.733
2| Jindirim
3 drdn 2 =
4| |sepet Class: class (MNom) w | VWisualize All
5| |stok ' )
6| |kamyanpa
7| lahgveri z
8| |class
Remove
1

Status
oK

Log ‘W x0

Sekil 2.7. WEKA ara yiizii dosya agma ekran goriintiisii

Modelin egitilmesinden sonra sonuglar ekrana gelmektedir. “Run Information”

kisminda algoritma secgenekleri, veri kiimesi adi, veri sayisi, 6zellikler, ve test

secenegi yer alir. “Classifier model” kisminda siniflandirma modelinin metinsel

gosterimi ve modeli olusturmak i¢cin gecgen siire gosterilir. “Summary” kisminda

smiflandiricinin tahmin etme basarisi ile ilgili istatistiki bilgileri yer alir. “Detailed

Accuracy By Class” kisminda smiflandiricinin tahmin dogrulugu daha detayl olarak

smif bazinda gosterilir. “Confusion Matrix” (hata matrisi) kismindaysa her smifa

kacar adet verinin atandig1 bilgisi matris seklinde verilir [40]. Ornek uygulamanin

k-NN (k = 1) algoritmasiyla egitilmesiyle olusan modelin goriintiisii Sekil 2.8’de

verilmistir.
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€ Weka Explorer [ o ()]
[ Preprocess | Classify | cluster | Associate | Select attributes | Visualize
Classifier

[ choose ik - 1 -w 0 -4 "weka.core.neighboursearch LinearhihSearch -A \'weka core.EuclideanDistance -R first-last\"
Test options Classifier output
@) use training set === Run information ===

IR e weka.clasaifiers

ay.IBK -K 1 - 0 -A "weka.core.neighbouraearc h.LinearliSearch -A \"weka.core.EuclideanDiatance -R firat-laath™"
cross-validation  Fold ex1i
Percentage split

0 e

l (Nom) class

[ start | S
Result list (right-elick for options)
16:40:49 ~ lazy. 1Bk

100 B
o .
*
i
v
®
TP Rate FP Rate FPrecialon FRecall F-Measure MOC ROC Area PRC Area C
1,000 0,000 1,000 1,008 1,000 1,000 1,000 1,000
1,000 0,000 1,000 1,000 1 1,000 1,000 1,000
Weighted Avg. 1,000 0,000 1,000 1,000 1,000 1,000 1,000 1,000

=== Predictions on test set ===

insté actual predicted error prediction
L 1:7 lievicarer 0.878

Status

ox oo | _gagr *o

Sekil 2.8. Ornek uygulama egitim ve siniflandirma sonucu

Smiflandirma modelinin basarisinin  degerlendirilmesinde hata matrisi, dogruluk
(accuracy), kesinlik (precision), hassasiyet (recall) ve F-Olgiitii kullanilir. Bu
bilgilere ulasmak i¢in hata matrisi kullanilir. Iki smiftan olusan bir model igin hata

matrisi Cizelge 2.23’te verilmistir.

Cizelge 2.23. Hata matrisi 6rnegi

Tahmin Edilen
Siif
Dogru Simif o A Smifi B Simifi
A Smifi TP EN
B Smifi FP TN

Hata matrisinde TP (True Positive) gercekte A sinifinda olup model tarafindan da A
smifina atanan veri sayismi, FN (False Negative) gercekte A smifinda olup model
tarafindan B sinifina atanan veri sayismi, TN (True Negative) gercekte B smifinda
olup model tarafindan da B smnifina atanan veri sayisin1 ve FP (False Positive)
gercekte B smifinda olup model tarafindan A sinifina atanan veri sayisini ifade

etmektedir [28].
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Dogruluk tiim verinin yiizde kag¢mnin dogru olarak siniflandirildigr bilgisini verir.
Hesaplanig1 Es. 2.16°da verilmistir. Kesinlik gergekte ilgili sinifin yiizde kaginin
dogru olarak smiflandirildig1 bilgisini verir. Hesaplanist Es. 2.17°de verilmistir.
Hassasiyet tahmin edilen ilgili smifin yiizde kagmin dogru olarak smiflandirildig:
bilgisini verir. Hesaplanis1 Es. 2.18’de verilmistir. F-Olgiitii ise duyarlilik ve

kesinligin harmonik ortalamasidir. Hesaplanis1 Es. 2.19°da verilmistir [28].

TP + TN
5 = 2.16
Dogruluk = o= Fp + FN + TN (2.16)
TP
T 2.17
Kesinlik TP T FN ( )
TP
S — 2.18
Duyarlilik TP + FP ( )

2 x Duyarlilik x Kesinlik

F _ (")l ..t.. —
cuty Duyarlilik + Kesinlik

(2.19)
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3. UYGULAMA

Bu tezde &zel arastrmalar igin kullanicilara e-ticaret —sitelerinin tespitini
kolaylastirmak amaciyla, kullanici tarafindan belirtilen internet sitelerinin igerigini
analiz ederek metin madenciligi yontemleri ile bu sitelerinin e-ticaret sitesi olup
olmadigma karar veren bir uygulama yapilmistir. Caligmada Oncelikle farklh
yontemlerle elde edilen veriler lizerinde farkli metin madenciligi algoritmalari
kullanilmis ve karsilastirilmistir. Ardindan secilen algoritma kullanilarak Java

programlama dili ile bir ara yiiz olusturulmustur.

Bu tezde Java programlama dilinin kullanilmasinin sebebi Java’nin platformdan
bagimsiz, yiiksek performansli, nesneye yonelik ve ¢ok islevli bir dil olmasidir. Java,
ozellikle ag ve Internet uygulamalari igin gelistirilmis {ist diizey bir programlama
dilidir [42]. Java ile herhangi bir ortamda olusturulan bir yazilim baska bir ortamda
da kullanilabilir

Gelistirilen uygulamanin olusturulmasinda kullanilan yazilimlar sunlardir:

e Isletim sistemi : Windows

e Programlama dili . Java

e Kullanicr ara yiizii dili : Swing

e Kullanilan kiitiiphaneler . WEKA, Zemberek ve JSoup
e Programlama dili gelistirme yazilimi . Eclipse ve Netbeans

Bu tezde hem WEKA’nin “Explorer” ara yiizii hem de Java ile yazilan kod
parcalarinda WEKA’ya ait Java kiitliiphaneleri kullanilmistir. Gelistirilen kod EK-
1’de verilmistir. Sonuglarmn degerlendirilmesinde dogru simiflandirma yiizdesi, hata

matrisi, dogruluk, kesinlik, duyarlilik ve F-Olgiitii bilgileri dikkate almmustir.

Internet sayfalarmi siniflandirma metin, resim, dokiiman yapisi gibi birgok
parametreye bagli olarak  gerceklestirilebilmektedir.  Internet sayfalarmin

smiflandirmasi su sekilde kategorilere ayirilmistir:
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1. Alan adi uzmanlarmnca yapilan elle siiflandirma,

2. Kiimeleme yaklagimlar1 ile yapilan smniflandirma,

3. Meta etiketleri’ ile yapilan siniflandirma,

4. Dokiiman igerigi ve meta etiketleri ile yapilan siniflandirma,
5. Sadece dokiiman igerigine gore ile yapilan siniflandirma ve

6. Baglant1 ve igerik analizi ile yapilan siniflandirma [43].

Bu ¢alisma 4. madde olan dokiiman igerigi ve META etiketlerini dikkate alarak
yapilmistir. Calismada iki smnif bulunmaktadir:

e ‘“elektronik ticaret sitesi olan siteler” smifi (olumlu - eticaret) ve

o “clektronik ticaret sitesi olmayan siteler” sinifi (olumsuz - edegill).

Calismada yapilan islemler sirasiyla sunlardir:

e Dizin sitelerinden® egitim verisi olarak kullamlmak iizere e-ticaret sitesi olan ve
olmayan site isimleri toplanmaistir.

e Toplanan bu sitelere Java programlama dili ile yazilan kod pargaciklariyla
baglanilip site icerikleri elde edilmistir.

e Veri On isleme asamalar1 gerceklestirilerek veriler etiketlenmistir (sinif belirleme).
e Anahtar kelimelerin olusturulmasi asamasinda biri statik digeri dinamik olmak
tizere iki yontem kullanilmustir. Statik ¢alisma ile 1, dinamik ¢alisma ile 9 farkli veri
kiimesi elde edilmistir.

e Her bir veri kiimesi i¢in vektor uzay modelleri olusturulmustur.

e Denetimli 6grenme tekniklerinden K-NN ve Naive Bayes algoritmalari
kullanilmustir.

e Algoritmalarm egitim verisi lizerindeki basarilar1 karsilagtirilmastir.

e Algoritmalardan birisi segilerek egitim modeli olusturulmustur.

! Meta etiketleri internet sitesi hakkinda sayfa bilgisi, anahtar kelimeler, dil bilgisi, telif hakki gibi
yapisal bilgilerin tutuldugu kisimdir [44].

¢ Dizin siteleri kullanicilarin aradiklar bilgileri kolayca bulmasmi amaglayan sitelerdir ve siteleri elle
veri tabanina eklenir [45].
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e Java ile modelin girdi olarak kullanilacagi bir ara yiiz hazirlanmigtir.
e Bu ara yiiz yardimiyla kullanicilarm istedikleri siteleri test ederek ilgili sitenin e-

ticaret sitesi olup olmadigmin bildirilmesi saglanmistir.

Calismada yapilan islemlere ait uygulama is akisi Sekil 3.1°de akis semas1 seklinde

gorsellestirilerek gosterilmistir.

: Calisma 1 igin
. Anahtar Kelime
© S8zliguni Olustur :

Dizin Sitelerinden
Veri Topla

Site Isimlerini
Kaydet

Site P Siteye » Her Bir
Icerigini Al - Baglan - Site Igin

Dokiiman On Isleme]

Kelime Vektorii Olusturmai
|

| |
[ [
! |
| | |
: HTML Metni Kigik : I Sitedeki Tim :
| Etiketlerini —>» Kelimelere —»  Harfe | : ~ Kelimeler Igin :
| Temizle Ayir Cevir | ! !
i |
I 1! ;
a vl s
| q
! gg:ill((svii Kelime Nokialama | | | Kelime Evet i
! CTVC €——  Koklerini  €—— saretlerini ! | | Anahtar Kelime Kelime |
! Kelimeleri . N Sézliidind |
I Bul Temizle . o Sikiigini Al |
! Cikar o Yer Aliyor :
! H Mu? i
__________________________________________ /
[ [
[ [
[ [
[ [
[ [
N—— | ; : |
Kelimeleri ve © Calisma2igin i Kelime - Kelime |
Keme ~ ———> AnahtarKelime : | Sikiigina »| Vekinciligy |
Sikliklarini Tut | Sozligini Olugtur l 0" At Olustur :
\

Y I
Weka Girdisi | Weka Egitim «| TestEdilecek - Sonuglari Sonuglar
Formatini Olustur |~ | Modelini Olustur “|  Site Adini Gir - Test Et Gorintiile

Sekil 3.1. Uygulama is akis1

Bu tezde iki ¢aligma yapilmistir. Her iki calismada da metin siniflandirma asamalar1

olan veri elde etme, dokiiman On isleme, anahtar kelimelerin olusturulmasi, vektor
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uzay modelinin olusturulmasi, vektor agirliklandirma, dokiimanlar arasmdaki
benzerliklerin bulunmas: ve sonuglarin degerlendirilmesi islemleri yapilmustir. Iki
calisma arasindaki fark anahtar kelime sozliigiiniin olusturulmasi asamasinda farkli
yontemlerin izlenmis olmasidir. Anahtar kelime sozligii statik calismada statik
olarak sec¢ilen 30 kelime ile olusturulurken dinamik c¢alisma e-ticaret sitelerinin
belirlenen sayidaki yiizdesinde ortak olarak gecen kelimeler ele alinarak
olusturulmustur. Ayrica dinamik c¢alismada anahtar kelimelerin olusturulmasi
asamasinda farkli yiizde degerleri kullanilmistir. Ardindan bu ¢aligmalarin sonuglar1

karsilagtirilmistir.

3.1. Veri Elde Etme

Bu calismada egitim verisi olarak kullanilmak {izere 13 dizin sitesinin “aligveris”
kategorisinde yer alan 1893 site baglantis1 toplanmistir. Bu dizin siteleri Cizelge

3.1’de listelenmistir.

Cizelge 3.1. Kullanilan dizin siteleri listesi

www.alisverisrehberi.com www.dmoz.org www.sitetanitimi.com
www.benimsayfam.org www. linkcenneti.net www.trdizin.org
www.bilgirehberi.com www.mavinokta.com www.turkarama.com
www.buneki.org www.netbul.gen.tr

www.dizin.sitesi.web.tr www.sektoreldizin.com

Egitim seti verisini elde etmede Java programla dili kullanilmigtir. Dizin sitelerinde
yer alan sitelerin baglantilarini toplamak etmek igin Java programlama dili ile kod

yazilmustir. Ilgili kod parcacigr Sekil 3.2°de verilmistir.



http://www.alisverisrehberi.com/
http://www.dmoz.org/
http://www.sitetanitimi.com/
http://www.benimsayfam.org/
http://www.linkcenneti.net/
http://www.trdizin.org/
http://www.bilgirehberi.com/
http://www.mavinokta.com/
http://www.turkarama.com/
http://www.buneki.org/
http://www.netbul.gen.tr/
http://www.dizin.sitesi.web.tr/
http://www.sektoreldizin.com/
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jpublic static List<String> extractLinks(String url) throws IOException {
final ArrayList<String> result = new ArrayList<String>();

Document doc = Jsoup.connect (url).get(); //Siteye baglan

//Site bilgisini igeren HTML etiketlerini seg

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("span.urlimg") ;

for (Element link : dizinsitesindenlinks) {//Her etiketin icindeki url’leri al
result.add(link.text () .replace("www.", ""));//basindaki “www.”yi sil

}

return result;

}

Sekil 3.2. Dizin sitelerinden baglanti toplama Java kodu

Her dizin sitesinin HTML kod yazimi ayni olmadig1 i¢in site baglantilarini elde
ederken farkli dizin siteleri igin farkli kodlar yazildi. Bu farklilik EK-2’deki kodun
“dizinsitesindenlinks” adli elemaninda gerceklestirilmistir. Bu eleman iizerinde

yapilan degisiklikler EK-3’te verilmistir.

Dizin sitelerinden toplanan 1893 baglant1 igerisinde 339 adet tekrarli kayitin varhig:
tespit edilmistir. Tekrarl kayitlarin tekillestirilmesi ile birlikte baglant1 sayis1 1554°e
diismiistiir. Bu sitelerin hala kullanimda olup olmadigi yazilan Java kodu ile kontrol
edilmistir.  Ilgili kod Sekil 3.30’te verilmistir. Sitelerin  giincelliginin
sorgulanmasindan sonra 93 siteye sayfanin kullanimda olmamasi nedeniyle baglanti

saglanamadig1 gortilmiistiir.

BufferedReader siteleriDosyadanOku = new BufferedReader (new
FileReader ("C:/siteler.txt"));
String satir = "";
String text = "";
//tim sitelerin tutuldudu dosyada satir oldudu slirece yap:
while ((satir = siteleriDosyadanOku.readLine()) !'= null) {
String baglantiadi = satir;
URL url = new URL("http://www." + baglantiadi);
URLConnection urlcon = url.openConnection();
urlcon.connect () ; //siteye baglan

}

Sekil 3.3. Baglantilar1 kontrol etme Java kodu

Kalan 1461 site incelenmis ve dizin sitesine e-ticaret sitesi olarak eklenmis olan baz1
sitelerin gergekte siparis verme, ddeme yapma gibi e-ticaret sitesi Ozelliklerini [46]
tasimadigi, bazilarmmsa sadece reklam amagli oldugu gozlemlenmistir. Toplanan
sitelerden biiyiik bir kismmin ger¢ekten de kaydedildikleri gibi e-ticaret kategorisine

ait olmadiklar1 gézlemlenmistir.
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Dogru veriler ile yola ¢ikmanin veri madenciliginin en 6nemli asamalarindan biri
oldugu [47] g6z Onilinde bulundurularak 1461 adet site tek tek incelenmistir. Her bir
siteye tarayici araciligiyla baglanilmis ve 0 sitenin gergekten e-ticaret sitesi olup
olmadigia bakilmistir. 686 tanesinin gercekten e-ticaret sitesi oldugu, 775 tanesinin
ise e-ticaret sitesi olmadigi goriilmiistiir. E-ticaret sitesi olan ve olmayan sitelerin
adlar1 sirasiyla EK-4 ve EK-5’te verilmistir. Bu veriler dogrultusunda 686 siteden “e-
ticaret sitesi” sinifi, 775 siteden “e-ticaret sitesi degil” sinift olusturulmustur. Bu site

isimleri daha sonra kullanilmak iizere bir metin dosyasina kaydedilmistir.

Toplanan 1461 adet sitenin ana sayfa icerikleri veri olarak kullanilmistir. JSoup® adh
Java kiitiiphanesini kullanarak yazilan Java kodu ile metin dosyasindaki site adlar1
okunarak siteye baglamilarak ana sayfa ve META bilgileri almmustir. Ilgili kod
parcacigi Sekil 3.4’°te verilmistir.

Buf feredReader siteleriDosyadanOku = new BufferedReader (new FileReader ("C:/siteler.txt"));
String satir = "";
String text = "";
int tm = ; /* baglanti zaman asimi siresi */
//tim sitelerin tutuldudu dosyada satir oldudu slUrece yap:
while ((satir = siteleriDosyadanOku.readLine()) !'= null) {
String baglantiadi = satir;
System.out.print("\n" + baglantiadi + " adre: nceleniyor...\n");
URL url = new URL("http://www." + baglantiadi) ;
try {
URLConnection urlcon = url.openConnection() ;
urlcon.connect () ; // siteye baglan
//baglanti zaman asimi slUresi boyunca badlanmayi dene
Document doc = Jsoup.parse(url, tm);
text = doc.text (),
System.out.println(baglantiadi + ";" + text);
} catch (Exception ex) {
System.err.println ("\nURL adresi bulunamadi: " + ex.getMessage())
ex.printStackTrace() ;
}
}

Sekil 3.4. Baglant1 ana sayfa ve META bilgilerini alma Java kodu
3.2. Dokiiman On Isleme
Sitelerin (dokiimanlarin) metin seklinde gosterilebilmesi icin Jsoup Java

kiitiiphanesinden ve Zemberek [48] adl1 agik kaynak kodlu Tiirkge Dogal Dil Isleme

Java Kiitiiphanesinden yararlanilmistir. Zemberek yazim denetimi, hatali kelimeler

! JSoup internet sitelerinin kaynak kodlarini indirmeyi, bu kodlar1 ayristirip igerisinden istenilen
verileri ¢gekmeyi saglayan bir Java kiitiiphanesidir [50]
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icin Oneri, heceleme, hatali kodlama temizleme gibi islevlere sahiptir [49].
Bu kiitiiphaneler kullanilarak yazilan Java kodu ile sitelere baglanilip site igerikleri
almmistir. Ardindan dokiiman 6n isleme asamalart olan doniistiirme, tarama ve
isaretleme, kok bulma ve durak ve gereksiz kelimelerin c¢ikariimast islemleri
yapilmistir. Bu baglamda metin igerisindeki noktalama isaretleri kaldirilmig, metnin
tamam kiigiik harfe ¢evrilerek kelimelere ayrilmis ve igerisindeki HTML etiketleri
temizlenmistir. Metin igerisinde ¢ok sik gegen fakat siniflandirmada bir anlam ifade
etmeyen edat, baglag ve zamir gibi kelimeler ile Tiirkiye’ye ait sehir isimleri
metinden ¢ikartilmistir. Durak ve gereksiz kelimelerin listesi EK-6’da verilmistir.

Ardindan kelime kokleri bulunmustur.

3.3. Anahtar Kelime Sézliigiiniin Olusturulmasi

Anahtar kelime sozliigiiniin olusturulmasinda biri statik digeri dinamik olmak tizere

iki ¢alisma yapilmistir. Bu ¢calismalar Boliim 3.3.1., 3.3.2. ve 3.3.3.’te anlatilmistir.

3.3.1. Statik calisma

Bu ¢alismada e-ticaret sitelerinde sik¢a gectigini gdzlemlenen 30 adet anahtar kelime
ele alinmistir. Bu kelimeler bulunurken tiim sitelerdeki kelimelerin toplamda kagar
kez gectigi bulunmustur. Ardindan e-ticaret ile ilgili oldugu diisiiniilenler secilmistir.

Anahtar kelime s6zliigiinii olusturan bu kelimeler Cizelge 3.2’de verilmistir.

Cizelge 3.2. Statik ¢alisma anahtar kelime sozIigi

aligveris banka ekle firsat fiyat
gonder haberdar hesap hizmet iade
incele kampanya kargo katalog kdv
marka miisteri ode promosyon sat
sepet siparis sOzlesme teslim ticaret
tl toptan ucuz ticret iriin
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3.3.2. Dinamik ¢ahsma

Yapilan incelemeler sonucunda statik calismada se¢ilmesi gerektigi halde se¢ilmemis
olan, gdzden kacan ya da secilmemesi gerektigi halde segilen kelimelerin olabilecegi
goriildi. Bu nedenle dinamik calismanin yapilmasina karar verildi ve anahtar
kelimelerin gelistirilen program tarafindan kullanilan egitim verisinde gecen
kelimelere bagli kalarak otomatik olarak segilmesine karar verildi. Bu c¢alismada
egitim kiimesinde ele alman e-ticaret sitelerinin tamaminda gecen kelimeler ele
alinarak anahtar kelime s6zligii olusturuldu. Ancak bu sekilde kelime boyutunun
cogaldig1 gozlemlenmistir ve bir sitede ¢ok sayida gecen fakat farkli bir sitede hig
gecmeyen ya da yazim hatasi yapilarak farkli sekilde algilanan kelimeler de sozliige

almmastir.

Anahtar kelime sozliigiinii olusturmak amaciyla elde edilen kelime kokleri bir araya
getirildi. Ardindan tiim e-ticaret sitelerinin en az belirlenen yilizdesinde ortak olarak
gecen kelimeler dikkate alinarak vektor olusturma asamasinda kullanilmak iizere
anahtar kelime s6zligii olusturuldu. Bu sekilde yazim yanlislarinin, Tiirkge harici
dillerdeki kelimelerin ve 6zel isimlerin sozliige alinmasmin Oniine gecildi. Ayrica
vektdr uzay modelini olusturan kelime boyutu sayisi da azaltilmis oldu. Ornegin
egitim verisi olarak kullanilan 1461 siteden e-ticaret sitelerinde gegen tekil kelime
sayist 8605 iken, en az 147(>1461*0,10) e-ticaret sitesinde birden gegen kelime
sayist 144 olarak bulunmustur. Anahtar kelime sozligti bu kelimeler ile
olugturulmustur. Boylece anahtar kelimeler statik ¢alismadaki gibi Onceden
belirlenmemis, egitim verisindeki e-ticaret sitelerindeki ortak kelimeler ele

alinmustir.

3.3.3. Dinamik ¢ahisma i¢in farkh yiizde degerlerinin kullanilmasi

Dinamik calisma igin e-ticaret sitelerinin en az belirlenen yiizdesinde ortak olarak
gecen kelimeler dikkate alinarak anahtar kelime sozligli olusturuldu. Bu yiizde
oraninin degismesinin modelin basarisini nasil etkiledigini gérmek amaciyla %0, %5,

%10, %15, %20, %25, %30, %35, %40, %45, %50, %55, %60, %65, %70, %75,
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%80, %85, %90 ve %95 degerleri ¢alismada kullanilmustir. Ornegin e-ticaret
sitelerinin en az %5’inde ortak olarak gecen kelimeler ele alinarak toplanan tiim
siteler tarand1 ve anahtar kelime sozligli olusturuldu. Ardindan elde edilen egitim
kiimesi i¢in bir sonraki boliimde anlatilacagi tizere vektor uzay modeli olusturuldu ve
egitim verisi lizerinde metin madenciligi algoritmalar1 uygulandi. Bu islem diger

ylizde degerleri i¢in de tekrarland.

Egitim verisi olarak 1461 site kullanilmasma ragmen baglant1 sirasinda olusan bazi
problemlerden dolayr her calistrmada tam olarak 1461 siteye erigim
saglanamamistir. Baglant1 saglanarak egitimde hesaba katilan site sayisma bagh
olarak tiim sitelerde gegen toplam kelime sayisi, ortak kelimeleri olustururken hesaba
katilacak en az site sayisi ve anahtar kelime sayis1 da degisiklik gostermistir. Bu

degisiklikler Cizelge 3.3 ve Cizelge 3.4’te verilmistir.

Cizelge 3.3. Yiizde degerine bagli degisim (%0-%45)

Yiizde
Sayi Degeri| O 5 10 | 15 | 20 | 25 | 30 | 35 | 40 | 45

Bakilacak Site Sayisi 1461 | 1461 | 1461|1461 | 1461 | 1461 | 1461 | 1461 | 1461 | 1461

Bakilan Site Sayisi 1399 | 1435 | 1433|1431 | 1426 | 1433 | 1424 | 1430 | 1426 | 1429

Toplam Tekil Kelime Sayis1 | 8605 | 8623 [8622 (8617 | 8620 | 8621 | 8608 | 8607 | 8619 | 8595

Ortak Kelimeleri
Olustururken Hesaba 0 76 147 | 220 | 293 | 366 | 439 | 512 | 585 | 658
Katilacak En Az Site Sayisi

Anahtar Kelime Sayisi 8605 | 349 (144 65 [ 39 | 19 | 10 5 1 0

Anahtar kelime sozligiinii olustururken e-ticaret sitelerinde ortak olarak gecen
kelimeleri alinmasayd1 %0 orani ile elde edilen verideki 8605 kelime ile ugrasilmasi
gerekecekti. Cizelge 3.4 ve Cizelge 3.5’te goriildiigii lizere sitelerin %5’inde gecen
ortak kelime sayis1 349 iken, %10’unda gecen ortak kelime sayis1 144, %15’inde
gecen ortak kelime sayis1 65, %20’sinde gegen ortak kelime sayisi 39, %25’inde
gecen ortak kelime sayist 19, %30’unda gegen ortak kelime sayist 10, %35’inde

gecen ortak kelime sayis1 5 ve %40’ inda gegen ortak kelime sayist 1°dir.
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Cizelge 3.4. Yiizde degerine bagli degisim (%50-%95)

Yiizde
Say1 Degeri 50 55 60 65 70 75 80 85 90 95

Bakilacak Site Sayisi 1461 | 1461 | 1461|1461 | 1461|1461 | 1461 | 1461 | 1461 | 1461

Bakilan Site Sayisi 1427 | 1432 | 1430|1431 | 1429 | 1436 | 1426 | 1430 | 1434 | 1434

Toplam Tekil Kelime Sayis1| 8614 | 8634 | 8645|8611 | 8649 | 8629 | 8628 | 8627 | 8612 | 8618

Ortak Kelimeleri
Olustururken Hesaba 731 804 | 877 | 950 | 1023 (1096|1169 | 1242 | 1315 | 1388
Katilacak En Az Site Sayisi

Anahtar Kelime Sayisi 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0

Daha ¢ok sitede ortak kelime aradik¢a anahtar kelime sozliigiinii olusturacak olan
ortak kelime sayis1 diigmiistiir. Sitelerin %45 ve daha fazlasinda ise ortak olarak
gecen kelimeye ulasilamamistir. Bu nedenle vektor uzay modeli ve algoritmalarin
uygulanmasi asamalar1 9 yiizde degeri i¢cin yapilmistir: %0, %5, %10, %15, %20,
%25, %30, %35 ve %40.

S6z konusu oranlar ile elde edilen veri kiimeleri i¢in anahtar kelimeler sunlardir:

¢ %0 orani ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelimeler: Bkz. EK-7,
¢ %5 orani ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelimeler: Bkz. EK-8,

¢ %10 oram ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelimeler: “ad, adet, adres,
aksesuar, al, alt, alisverig, an, ana, anne, ara, ay, ag¢, bak, baki, bakim, bank, banka,
bebek, beyaz, bil, bilgi, bilgisayar, bul, bulun, cam, dahil, destek, deg, ek, ekle, el,
elektronik, erkek, et, ev, fiyat, form, firsat, garanti, gel, gir, giris, giz, gizli, grup,
gonder, gor, giin, giinii, giiven, haber, hak, hazirla, hediye, hesap, hizmet, hiz, iade,
il, ilet, in, indir, iste, is, kampanya, kargo, kart, kategori, kayit, kdv, kisi, kullan, kur,
kurum, kutu, kirmizi, liste, malzeme, mark, marka, markala, magaza, model, miisteri,
ol, renk, saat, sak, sakl, sat, satis, sayfa, sepet, set, se¢, siparis, sistem, Site, sOr,
soru, su, soz, sozles, sik, tak, takip, taki, takim, tek, tel, telefon, teslimat, tl, tiirkiye,
ula, ulas, unut, ver, yap, yar, yardim, yaz, yazi, ye, yeni, yer, yil, ¢canta, ¢icek, ¢cocuk,

ode, odem, ozel, iiriin, tiye, sart, sifre”,
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%15 orani ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelimeler: “aksesuar, al,
aligveris, an, ana, ara, bak, bebek, beyaz, bilgi, el, et, ev, fivat, garanti, gel, gir, giris,
giz, gizli, gor, giin, giiven, hak, hediye, hesap, hizmet, iade, il, ilet, in, indir,
kampanya, kargo, kategori, kullan, liste, marka, miisteri, ol, sak, sat, satis, sayfa,
sepet, set, se¢, siparis, sistem, site, sz, sozles, takip, teslimat, tl, unut, yap, yaz, yeni,
ode, odem, ozel, iiriin, tiye, sifre”,

© %20 orani ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelimeler: “al, alisveris, an, ana,
ara, bilgi, et, fiyat, gir, giris, giz, gizli, giin, giiven, hak, hizmet, il, ilet, in, indir,
kategori, kullan, miisteri, ol, sat, satig, sayfa, sepet, siparis, site, teslimat, tl, yap,
yeni, ode, dem, ozel, tirtin, tiye”,

¢ %25 orani ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelimeler: “aligveris, ara, gir,
giris, giz, gizli, giiven, hak, ilet, in, ol, sat, sepet, siparis, site, tl, yeni, tiriin, tiye”

® %30 orani ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelimeler: “gir, hak, ilet, ol, sat,
sepet, tl, yeni, tirtin, tiye”,

© %35 orani ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelimeler: “ilet, ol, sepet, tl,
trin”,

¢ %40 orani ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelime: “ziriin”,

® %45, %50, %55, %60, %65, %70, %75, %80, %85, %90 ve %95 degerleri i¢in

anahtar kelime bulunamamistir. Yani e-ticaret sitelerinin %45 ve yukarisinda, bu

sitelerin tamaminda birden gegen ortak kelime bulunamamuistir.

3.4. Vektor Uzay Modelinin Olusturulmasi

Statik ve dinamik ¢aligmada kullanilan egitim seti i¢in farkli vektor uzay modelleri
olugturulmustur. Vektor uzay modeli statik ¢alisma i¢in 30 boyut ile olusturulmustur.
Dinamik ¢alisma igin ise sirasiyla 8605 (%0), 349 (%5), 144 (%10), 65 (%15), 39
(%20), 19 (%25), 10 (%30), 5 (%35) ve 1 (%40) boyut ile olusturulmustur.
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3.4.1. Statik ¢ahisma

Bu ¢aligmanin toplanan 1461 site i¢erisinden ¢alisma esnasinda baglanti saglanabilen
1441 site ve onceden belirlenmis olan 30 kelime yer almaktadir. Tim sitelerde
anahtar kelimelerin bulunup bulunmadigina bakilarak ve kagar kez gectigi sayilarak
1441 site i¢in dokiiman vektorleri olusturuldu. Dokiiman vektorleri olusturulurken

ikili, TF ve TF-IDF agirliklandirma yontemleri uygulanmistir.

ikili agirliklandirma yéntemi

Bu yontemde e-ticaret onceden belirlenen 30 kelimenin anahtar sézligii olusturmada
kullanilmas1 ile elde edilen egitim kiimesi i¢in ikili agirliklandirma yontemiyle

olusturulan vektor uzay modeli Sekil 3.5’te gosterilmistir.

e =
Relation: eticarstagitimverisiCalismal1-weka. filters.unsupenvised. attribute. StringTovWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-N0-stemmerweka.core. stammers. NullStemmer-M1-tokenizervieka. core. tokenizers. WordTokenizer -delimiters " \rinlt..;:\\"[%"

2z 3| 4 |5:fiyet| 6 T 8 L4 10: ‘ i | 1z 13 pii 15 : g - 19 20| 21| 2 3 24: | 250 | 26:t | 27: wcuz| 28: ode | 29: Geret | 30: driin
alisveris | bankal ekle | Mumerc | firsat | gBinder| haberdar) hesap | h iade | incele| kamy kerqo | ket i E: siparis | sizle jacoset | Meenc| S Wme | W meric) o Memenc | U mnenr

[ »

34 |eticaret 0 00 o X 1 X X 0 0 od

47_edeqi 000 0. . 00000000 00 X 1 I 00 I 1
4 000 o X 0 10 10 10 00 Y X k I 0. I X
|50 _|eticaret X | X 5 X 5 I [ I L0 L0l [ X .0 L I I .| Y | X I I X X | X g

Sekil 3.5. Statik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi
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TF agirliklandirma yontemi

Bu yontemde e-ticaret onceden belirlenen 30 kelimenin anahtar s6zLigl olusturmada
kullanilmast ile elde edilen egitim kiimesi i¢in TF agirliklandirma yontemiyle

olusturulan vektor uzay modeli Sekil 3.6°da gosterilmistir.

=

filters.unsupervised.attribute. StringToWordViector-R1-W1000-prune-rate- 1.0-C-T-Ni-stemmerweka. core.stemmers. NullStemmer-M1 -tokenizerweka.core. tokenizers. WardT okenizer -delimiters * \rinlt. ;:\'\ (21"

6 | 7 | & |9 [ || 13 | 15 16:| 23 | 24 | 25 | 26:4 | 27: uouz| 28: ode | 29: toret | 30: iiriin
0 hesap | hizmet| & incele | kempanya | kargo | katalog | kdv siizlesme | tedlim | ticaret | Numeric| Numesic | Numeric | Wumerc | Humec
0 0.0 0 o 00 00 00 00 00 00 00 [T 0.0 0.0 &
2 il 00 00 00 00 0.0 0.0 0 00 00 00 00 00 00 00 01 00 09 o 0.0
3 edegil 00 0000 00105 o L0 001609 00 0010986122 0.0 06%.. 00 00 09 o
4 ebaret 000 0.0, 0. 10 0] 160... X 10986122 0.0 1086 .0/0.693..
5 ebicaret D109 00 00 0] 00 00 00207 I ]
6 ebicaret 000 0.4 0] 0.00.683...
7 ebcaret |1.0986... 1.38.. 0.0 0.0 0.69... .0/1.9459101... 1.386...
8 etcarst 0_00_00 0] .00.6931471... 0.693...
9 etcarat .0 0.69.. 0.0 00 0.0 0.0 0.0 00 X X
10 lebicaret [1.0986.. 0.0 0.0 00 00 i o 0.0 0.00.693. 0.0 00 0.0 003871 0.0/1.0986... 0.0 1.84591...
11 ebcarst X 0 00 00 0o o 0.0 X 00 00068 09 X X 0.0 L60843...
12 eficarst 0.0 0. u. 0.0 .0/ 1.08661...0.693.. .0/4.007... X .0/1.09861... 0.0
13 elicarst 0.6../3. 0.0 .0 0.68314.. 0. .0/3.135... X .0/1.09861... 3.33230...
14 il I 0.0 0.0 00 0. .0 0. 000 0.0 0 TIY X o X .0 X X 0.0 0.0
15 leticaret I .0 0.6...3.2...0. .0 1.3862.. 0. 0 06.] 0 0.0 0.0 0.693...3.29... .0 0.68314..] 0. .0/3.970... .0[1.0986... 0.0/3.21887...
16 eficaret 44.] 00 00 00/06%3L. 0J 0693471 00 00 0] 0.68314..] 0. 0474, X [0 0.0 441884,
17 ebicaret 00 00 001918 00  0.0/0d 0016094379 00 00 00 09
18 ebicaret 003 0] 1.08 I 0 00 00 0.01.09.]0.6%3.]
19 ebicaret 30 00 09 1045 000693 0.0 0.0/1385.]
] 0.01.09.. 0.0 0.0/1.098..]L
0.01.098... 0.693..] 0.0/1.609...
00 00 00160 0.0
X 0.006%3.. 0028 0.0]L
00.6931471... X
0.0
0.0
0.0
0.0
0.00.693.
0.00633
[
06931471,
00.6931471...
0.0
0.0
.0
0.0
0.0/1.608.
0.0
ficarst I .0 0. I 0.0
41 eficarst 0 0.69.. 0.6..] 0.0 0.0 0.0 00,693 1471...
42 _eficaret I 0 00 00 0.0 0 0.0
43 eficaret 00028 00138 1.0986122.. I
44 ebearst 00 00 10.] 00160 1.09.] 0.016094379../1.0%8..] 0.0 I
45 ebearet 0010 0 000693 00 .. 068314, 0. 02484, .0[1.0986...
46 ebearet 0000 0000 00
47 edegil X 00000 X 0000 00 X X X X X X
48 ebearet X 000 00 09 o .00.6931471... 0.693.... 0.693... .0 0.68314..]_ 0. 0464 .0[1.0886...
49 etcarat X 0 0.017..[160. 0. 01.9459101...1.098... 0.0 0. 0o .0/1.386... .0[1.6094...
50_etcarst .0 179../ 1.3../46.| 0.0 138..] ..[0.693..1.9459101.. 0.0 0.04.00.. . 0.68314.. 0. 04454 .0[2.3978... 0.04.15888... ~

e ] [ox ) [t ]

Sekil 3.6. Statik ¢calisma TF dokiiman-kelime ¢izelgesi

TF-IDF agirliklandirma yontemi

Bu yontemde e-ticaret onceden belirlenen 30 kelimenin anahtar s6zIigl olusturmada
kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢in TF-IDF agirliklandirma yontemiyle

olusturulan vektor uzay modeli Sekil 3.7°de gosterilmistir.
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 StingToWordVector-R1-W1000-prune-rate- NN
L m:ade‘zu:m 30: iriin
fis ha [ nomen | umesz | umerc
I 0 0g 0 g
004 0 0g 0 g
D220, 0 0.0 16226886... 041
L3 . 0.0 16226386... 04
240. X 0g X 042
9 00 0048 X 1 X od
3737.. 250 00 00 0012775, g
0 og 0.4 177038
0 L3, W o
37T 0.0 0.51583...
X 00 0.5575
.0 211069...
.0/3.19902...
0 0.0[1.595L. . 43208.. 0.4 L1%b..
B 1020333, 0750 04
0/Z0255.
DY
1.3..
0
0
00 X
4. 002025,
4H. 0 X
3.68

00 0.0 10.0/1.59651...
00 0.0 0.0 0.0

00 00[33. 47213  0.0/15%5L.]
023, 002772025, L
00008 oo 00 X
5. X 0.0 00 0.0 LI%2.
eticaret 0322, 2.0255.. 1.5965L...
eticaret Y 0. [
eticaret 0] 1.26. [ 0.00.91593...
eticaret 000 00 o [ 0.
eticaret 0 00 00307 002555%.. 0.1,
4 eticaret | .0 14. .03.22... 2.0255. 0.0/0.
eticaret 0 00 00114 0 . 0.1
4 _eticaret I 000
edegdl . 0] 0. .0
8 eticaret I 0o
8 eticaret Y MY 0.0 28741770... LHL.. 0 0.0 0.902..[1.65L X
50 eticaret 10 326..| 2 025559, ] 1835 [ 28741770 0.0 074 ol 0 176..
51 eticaret .00 o 90 0.0 2W76050.. 125 00 00 00 0009 09

Sekil 3.7. Statik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi

3.4.2. Dinamik ¢calisma

Bu c¢alismanin dokiiman — kelime gizelgesinde 1461 site icerisinden ¢alisma
esnasinsa baglant1 saglanabilen sirasiyla 1399 (%0), 1435 (%5), 1433 (%10), 1431
(%15), 1426 (%20), 1433 (%25), 1424 (%30), 1430 (%35) ve 1426 (%40) site ve
8605 (%0), 349 (%5), 144 (%10), 65 (%15), 39 (%20), 19 (%25), 10 (%30), 5 (%35)
ve 1 (%40) kelime ile olusturulmustur. Tiim sitelerde anahtar kelimelerin bulunup
bulunmadigina bakilarak ve kacar kez gectigi sayilarak bu siteler i¢in dokiiman
vektorleri olusturuldu. Dokiiman vektorleri olusturulurken ikili, TF ve TF-IDF

agirhiklandirma yontemleri uygulanmustir.
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ikili agirliklandirma yontemi

Bu yontem e-ticaret sitelerinin sirasiyla en az %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30,
%35 ve %40’inda ortak olarak gegcen kelimelerin anahtar sozIigli olusturmada
kullanilmast ile elde edilen egitim kiimesi i¢in vektdér uzay modelleri

olusturulmustur.

%0 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %0’inda ortak olarak gegen kelimelerin yani tiim
kelimelerin anahtar s6zligii olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi
icin ikili agirliklandirma yontemi kullanilarak olusturulan vektor uzay modelinin bir

kesiti Sekil 3.8’de gosterilmistir.

Viewer Es
Relation: o Bksmaz2005-weka. it atrbute. 1-W1000-prune-ate-1.0-40- core.temmers Nul ore tokenize ~delimiters * VAot 2\ V(A"
No.| 1: dass | 2: abone | 3: acer| 4: ad :odres | 9: ahmat | 10: ahgap| 11: ol | 12: ok 13: aksesuar | 14 abvaryum | 15: oo 16: o | 17: ol 18: ala 19: oian‘w.n!um 21: et 22: ol | 23: okt | 24
Nomieal | Ny | Nomerc e y ¥ | M | Mumerc | Mumer | W

| | W | W | W | Mo | uwrc | Mo | et | W | k| M| W | e e | Mrwic|

alyans| 26: alia| 27; okm | 28: ahn | 29: okg | 30: 5':)\1"5‘
| Mo

Pl s e o

1 edegil 00 00 00 0000 00 00 00 00 10 00 00 0000 00 00 00 00 00_ 00 00 00000000 00 00
2 ledegil 00 00 00 0 00 00 1000 00 00 00 00 00 00 00 00 00 00 00 00 00 10 0000 000000 00
3 etcaret 00 0008 00 00 00 00 10 00 10 10 00 00 10 10 10 10 00 00 00 10 00 00 10 10 00 10 ¢
4 levcaret 00 00 00 00 00 10 00 00 00 00 09 00 00 00 10 10 10 00 00 00 00 000000 00 00 10
5 etiaret 00 0000 00 00 00 00 00 00 00 10 00 00 00 00 0000 00 00 00 0 0000 000009 00
6 edegil 00 0000 00 00 00 00 00 00 00 ) 00 00 00 00 00 00 00 00 00 0 0000 0000 00 00
7 etinet 00 0009 00 00 1000 00 00 00 10 00 00 00 00 00 00 00 00 00 0 0000 00 00 00 00
8 letcaret 00 00 00 00 00 00 00 04 00 09 0 00 00 00 00 00 00 00 00 00 10 1000 00 00 00 10
9 edegll 00 00 00 00 00 00 10 00 00 09 00 00 00 00 10 10 10 00 00 00 00 00 0000 00 00 10
10 edegil 00 0009 00 00 00 00 o 00 09 10 00 00 10 10 00 00 00 00 00 0 00 0000 0000 00
«|n '

Undo oK Cancel

Sekil 3.8. Dinamik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi (%0)

95 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIigi
olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi icin ikili agirlhiklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektdr uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.9°da

gOsterilmistir.
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£ Viewer

Relation: eticar alisma22005-weka.filters.unsupervised. attribute. StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-\i core. stemmers.NullStemmer-M1 core.tokenizers.WordTokenizer -delimiters " \rin\t. ;:\'\"()2"

MNo.|1: class| 2:ad | 3: ada| 4: adet| 5: adres| 6: ahsap | 7: aksesuar| 8:al | 9:ala | 10: alan| 11: alet| 12: alt| 13: altin | 14: alin| 15: alisveris| 16: amag | 17: an | 18: ana | 19: anahtar | 20: anne| 21: ar | 22: ara | 23: araba | 24: aranjman | 25: arag
Noringl | Mumeri | Mumeric| Numeric | Mumerc | Mumerc |  Numeric | Numeric| Numerc | Mumerc | Numerc | Mumeric| Numerc | Mumerc |  Wumerc | Mumeric | Mumeric| Mumerc | Numeic | Numeric | Numerc| Numeric | Mumeic |  Mumeric | Mumerc

1 |edegil 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 000 000 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 00 0.0 10 10 0.0 00 00 0.0 00 0.0 0.0 &

2 |edegil 0.0 0.0 0.0 10 0.0 000 000 00 0.0 000 10 10 0.0 00 0.0 10 10 0.0 00 00 10 00 0.0 0.0 =

3 |eticaret 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 10 10 1O 10 L0 00 0.0 10 10 0.0 0.0 0.0 0.0 10 10 10 0.0 0.0 10

4 |eticaret 0.0 0.0 0.0 10 0.0 00 10 10 1.0 00 0.0 0.0 0.0 10 00 L0 1.0 0.0 00 10 1.0 0.0 0.0 0.0

5 |eticaret 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0] 0.0 00 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 1.0

6 |edegil 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 10 0.0 00 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0

7 |eticaret 0.0 0.0 0.0 10 0.0 10 0.0 00 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 00 00 1.0 10 0.0 0.0

8 |eticaret 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 100 0.0 00 0.0 000 10 10 0.0 10 0.0 0.0 0.0 10 10 00 10 0.0 0.0 0.0

9 ledegil 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 L0 10 10 0.0 0.0 00 0.0 10 0.0 10 0.0 0.0 00 10 0.0 00 0.0 10

10 |edegil Lo 00 0.0 0.0 0.0 00 10| 00 0.0 0.0 0.0 00 0.0 00 0.0 10 10 0.0 00 10 10 00 0.0 00 v

LR }

Sekil 3.9. Dinamik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi (%5)

%10 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %10’inde ortak olarak gegen kelimelerin anahtar sozIigi

olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi ic¢in ikili agirliklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.10’da

gosterilmistir.
2] Viewer
Relation: eticar alisma22-weka.filters d.attribute. StringT oWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-N0-stemmer core.stemmer: M1- core.tokenizers.WordT okenizer -delimiters " \r\nit.,; \\'()2!"
No.| 1: class | 2: adet| 3: adres | 4: aksesuar| 5:al | 6: alt | 7: aligverig| 8: an | 9: ana 10: anne| 11: ara | 12: ay | 13: ac| 14: bak| 15: baki | 16: bakim | 17: banka| 18: bebek | 19: beyaz | 20: bil | 21: bilgi | 22: bul | 23: bulun | 24: cam | 25: dahil
Nominal | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric| Numenic|  Numeric | Numeric| umeric| Numeric | Numeric | Numeric| Numeric| Numeric | Numeric | Numeic | Numerc | Mumenc | tumeric | Numeric| tumerc | Numeric | Mumeric | Mumeric | Numerc
1 |edegil 0.0 0.0 00 00 00 00 10 10 0.0 000 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 1000 0.0 0.0 00 .
2 |edegil 0.0 10 00 00 10 00 100 10 0.0 D P X1 0.0 0.0 0.0 10 0.0 00 00 00 00 0.0 0.0 0.0 =
3 |eticaret 0.0 0.0 10 100 00 100 00 00 10 D 0.0 0.0 0.0 0.0 L0 00 00 10 00 0.0 0.0 10
4 |eticaret 0.0 10 00 100 00 100 100 10 0.0 Lo 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0
5 |eticaret 0.0 0.0 1.0 0.0/ 00 0.0/ 0.0/ 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0
6 |edegil 0.0 0.0 10 0.0/ 00 0.0 0.0/ 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0
7 |eticaret 0.0 0.0 10, 000 10 10 0.0/ 0.0 10 L0 10 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 1.0 1.0 0.0 10
8 |edegil 0.0 0.0 0.00 10| 00 10| 10 00 0.0 00 0o Lo 10 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 10 10 10 0.0 0.0
9 |edegil 0.0 0.0 00 10 00 00 100 10 0.0 D P X1 0.0 0.0 0.0 10 0.0 00 00 00 00 0.0 0.0 0.0
10 |edegil 0.0 0.0 100 10 00 00 00 00 0.0 Lo 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 00 00 0.0 0.0 00 ~
| I | 3

Sekil 3.10. Dinamik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi (%10)

%15 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIigi
olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi icin ikili agwrlhiklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.11°de

gosterilmistir.
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| £/ Viewer

Relation: eticaretegitimverisiCalisma22015-weka.filters.unsup d.attribute. StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-N0-stemmerweka.core. stemmer: M1 core.tokenizers.WordTokenizer -delimiters " \rin't.,;:\'\"()2!"

No.| 1: class| 2: aksesuar| 3:al |4: aligveris| 5:an | 6: ana| 7: ara | 8: bak | 9: bebek | 10: beyaz | 11: bilgi| 12: el | 13: et | 14: ev| 15: fiyat| 16: garanti| 17: gel | 18: gir | 19: giris| 20: giz| 21: gizli| 22: gor | 23: giin | 24: given| 25: hak
Nominal | Numeric | Numeric| Numeric | Numeric| Numeric| Numeric | Numeric| Numeric | Mumeric | Numeric | Numeric | Numeric| Numeric| Numenic | Numeric | Numerc | Numeric | Numerc | Numeric| Numeric | Numeric | Numeric | Mumeric | Numeric

1 edegil 0.0 0.0 000 10 Lo 00 00 0.0 0.0 1.0, 00/ 00 0.0 1.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0] &

2 edeqil 00 0.0 00 10 LOp 10 00 0.0 0.0 0.0 00 10 L0 0.0 0.0 Lo 00 0.0 0.0 0.0 L0 1.0 0.0 L0 =

3 |eticaret Lo 10 L0l 00 o0 100 00 10 0.0 100 L0 1o Lo 0.0 0.0 L0 10 10 10 10 L0 0.0 10 10

4 \et\caret 0.0 1.0 10| 10 Lo 1.0 00 0.0 0.0 0.0 10/ 00 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 10 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0 10

5 |eticarat L 0o 0.0 00 00 00 00 0.0 0.0 00 00 00 00 1.0 L0 00 1.0 L0 0.0 0.0 0.0 1.0 0.0 L0

6 edegil Lo 0o 000 00 00 00 00 00 0.0 0.00 00/ 0o 00 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 L0 0.0 0.0 10

7 \et\caret 10| 0.0 000 00 00 1.0 10 0.0 0.0 1.0, 00 10 L0 0.0 0.0 0.0 1.0 10 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 10

8 |eticarat L 0o Lo 00 00 10 00 0.0 0.0 00 00 00 L0 1.0 L0 00 1.0 L0 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 L0

9 edegil 00 10 L0l 10 o0 00 10 00 0.0 100 00 10 L0 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 10

10 ‘edeg\\l 0.0 1.0 000 10 Lo 1.0 00 0.0 0.0 0.0 00/ 00 L0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 0.0 L0 -~

«| I J »

Sekil 3.11. Dinamik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi (%15)

%20 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIligl

olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi icin ikili agirliklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektdr uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.12°de

gosterilmistir.

| £/ Viewer

Relation: eticareteqitimverisiCalisma22020-weka.filters.unsupervised.attribute. StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-ND-stemmer core.stemmers M1 core.tokenizers. WordTokenizer -delimiters " \r\nit.,;:\\'()21"
No.|1: class| 2:al |3:aligveris| 4:an | 5 anal| 6: ara| 7: bilgi| : et |9: fiyat| 10: gir| 11: girig| 12: giz| 13: gizli| 14: gin | 15: given | 16: hak| 17: hizmet| 18: il | 19: flet| 20t in | 21: indir | 22: kategori| 23: kullan | 24: miigteri | 25: ol

Nominal | Numeric| Numeric | Numeric | Numeric | Numeric| Numeri | Numeric | Numerc | Numeric | Numerc | Numeric| Numerc | Numeric | Numeric | Numeric | Numerc | Numeric| Numerc | Numerc| Mumerc | Numerc | Mumeric |  Numerc | Numerc

1 |edegil 0.0 00 1o Lop 1o 00 L0 00 00 00 0.0 0.0 1.0 0.0 1.0 00 0.0 10 00 0.0 0.0 0.0 00 104
2 |eticaret 1.0 100 0o o0 10 10 10 L0 10 100 10 10 0.0 1.0 1.0 00 10 0.0 0.0 0.0 1.0 0.0 0.0 10—
3 |eticaret L0 10 Lo Lop 10 0g 00 00 10 1 10 10 0.0 0.0 1.0 L 0o 10 00 0.0 0.0 L0 L 10

4 |eticaret 0.0 00 0o 00 00 00 00 Lo 10 10 0.0 0.0 1.0 0.0 1.0 00 0.0 0.0 10 L0 1.0 0.0 00 10

5 edegill 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 10 10 0.0 1.0 0.0 0.0 0.0 0.0 10 0.0

6 |eticarat 0.0 00 0o 00 1o 10 L0 00 10 10 00 0.0 0.0 10 1.0 00 0.0 10 1o L0 0.0 L0 00 10

7 |eticaret 0.0 100 0o o0 10 00 00 L0 10 100 0.0 0.0 1.0 1.0 1.0 00 0.0 1.0 10 0.0 1.0 1.0 00 10

8 |edegil L0 10 Lo 00 00 10 Lo 00 00 00 00 0.0 0.0 0.0 1.0 L 0o 10 00 0.0 0.0 0.0 00 10

9 ledegil L0 00 Lo LOp Lo 00 00 00 0.0 00 0.0 0.0 1.0 0.0 1.0 00 10 10 00 0.0 1.0 L0 00 10
10 fedegill 1.0 00 00 o0 10 00 00 00 1.0 100 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 00 1.0+
| i | )

Sekil 3.12. Dinamik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi (%20)

925 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozligi
olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi icin ikili agirlhiklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.13’te

gosterilmistir.
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|£ | Viewer @

Relation: eticaretegitimverisiCalisma22025-weka filters.unsupervised.attribute. StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-N0-stemmerweka. core.stemmers. Null Stemmer-M1-tokenizerweka. core. ..

No.| 1: class | 2: aligveris | 3: ara| 4: gir | 5: girig | 6: giz | 7: qizli | 8: given | 9: hak | 10: ilet| 11:in | 12: ol | 13: sat | 14: sepet | 15: siparis | 16: site| 17: tl | 18: yeni | 19: drun | 20: Oye
Nominal | Numeric | Numeric| Numeric| Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numerc | Numeric | Mumeric | Numeric| Numeric | Numerc | Numeric

1 |edegil 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 0.0 1.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 0.0 &

2 |edegil 0.0 1.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 1.0 0.0 0.0 L0 1.0 0.0 1.0 1.0 0.0=

3 |eticaret 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 0.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0

4 |eticaret 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 1.0 1.0 0.0 1.0 0.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0 0.0

5 |eticaret 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 0.0 0.0 1.0 0.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0 1.0 1.0 1.0 1.0

6 |edegil 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 0.0

7 |eticaret 0.0 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0

8 |eticaret 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 1.0 0.0 0.0 1.0 1.0

9 |edegil 1.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 1.0 0.0 0.0 0.0 1.0 0.0 1.0 0.0 0.0

10 |edegil 0.0 1.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 1.0 1.0 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 0.0

10|+

Sekil 3.13. Dinamik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi (%25)
%30 orani ile elde edilen veri kiimesi
E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIligl

olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi icin ikili agirliklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.14’te

gosterilmistir.

| £ ] Viewer

Relation: eticaretegitimverisiCalisma22030-weka.filters.unsupervised.attribute. StringToWordVector-R1-W1000-prune-r...

Mo.| 1: class | 2: gir | 3: hak | 4:ilet | 5:ol | 6:sat | 7: sepet| 8:t | 9:yeni| 10: drin| 11: driiiin | 12: iye
Nominal | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Humeric | Humeric | Numeric | Numeric | Numeric

1 edeqill 0.0 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 0.0 &

2 |eticaret 1.0 1.0 0.0 1.0 1.0 0.0 1.0 1.0 1.0 0.0 1.0 =

3 eticaret 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 1.0 1.0 0.0 0.0 0.0 0.0

4 eticaret 1.0 1.0 0.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 1.0

5 edegill 0.0 1.0 1.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 1.0 0.0 0.0

6 eticaret 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0

7 eticaret 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0 1.0 0.0 1.0

8 edegill 0.0 1.0 1.0 1.0 0.0 0.0 0.0 1.0 0.0 0.0 0.0

9 edegill 0.0 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0 1.0 0.0 0.0 0.0 1.0

10 |edegill 1.0 0.0 0.0 1.0 0.0 0.0 0.0 1.0 1.0 0.0 1.0 =

ndo
Sekil 3.14. Dinamik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi (%30)

%35 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozligi
olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi icin ikili agirlhiklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.15°te

gosterilmistir.
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|£ | Viewer @

Relation: eticaretegitimverisiCalisma22035-weka.filters.unsupe...

No.|1: class | 2:ilet | 3:o0l |4:sepet| 5:t |6: drin
Mominal | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric

1 edeqill 1.0 0.0 0.0 0.0 L0 -

2 edeqill 1.0 1.0 0.0 0.0 1.0

3 eticaret 0.0 1.0 0.0 1.0 1.0

4 eticaret 1.0 1.0 1.0 1.0 0.0

5 eticaret 0.0 1.0 1.0 1.0 1.0

6 edegill 1.0 0.0 0.0 0.0 1.0

7 eticaret 1.0 1.0 1.0 1.0 1.0

3 eticaret 1.0 1.0 1.0 0.0 1.0

9 edeqill 1.0 1.0 0.0 0.0 0.0

10 |edegqill 1.0 1.0 0.0 1.0

Sekil 3.15. Dinamik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi (%35)

%40 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %40’ mda ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIligl
olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi icin ikili agirhklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.16’da

gosterilmistir.

£ |Viewer @

Relation: eticaretegitimveri...

Mo. | 1: class | 2: driin
Nominal | Numeric

1 edeqill 1.0| =

2 eticaret 1.0

3 eticaret 0.0

4 eticaret 1.0

5 edeqill 1.0

6 eticaret 1.0

7 eticaret 1.0

8 edeqgill 0.0

9 edeqill 0.0

10  |edeqill 1.0/ =

Sekil 3.16. Dinamik ¢alisma ikili dokiiman-kelime ¢izelgesi (%40)

TF agirliklandirma yontemi

Bu yontem e-ticaret sitelerinin sirastyla en az %0, %S5, %10, %15, %20, %25, %30,
%35 ve %40’ inda ortak olarak gegen kelimelerin anahtar sozliigii olusturmada
kullanilmas1 ile elde edilen egitim kiimesi i¢in vektdr uzay modelleri

olusturulmustur.
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%0 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %0’mda ortak olarak gegen kelimelerin yani tim
kelimelerin anahtar s6zIigl olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi
icin TF agirliklandirma yontemi kullanilarak olusturulan vektor uzay modelinin bir

kesiti Sekil 3.17°de gosterilmistir.

=/ Viewer E

Relation: et i ised.attribue RI-W1000-prune-ate- 10-C-T-H0- k M1-tokenizenweka.core. fokentzers. WordT okenizer -delimiters " ry

25: alyans| 26: aha

No.| 1: class | 2: abone| 3: acer| 4: ad | 5: ada| 6: adaptdr | 7: adet| 6: adres| %: ahmet | 10: ahsap| 11: aile | 12: ak | 13: aksesuar | 14: akvaryum 15 | 16: 2kl | 17:a | 18: ala | 19: dlan | 20: dlarm | 21: alet| 22: ali | 23: akt| 24: altAsn 27: altin| 28: aln | 29: alig| 30: algeris|
Nemerc | Mumetc | Momerc| tunerc| Nunerc | tunerc | Memerc | Nunerc | Memerc | tuerc | mumenc|  munerc Wumerc Memerc | hunerc | Mumerc | omerc | Mamerc| munerc| Mumenc | Memerc | Momerc | Memeic | Nunerc | Nomerc | Menerc

L ) 00 19 00 00 00 00136 00 Ilil 00 om0 0.0 00 on 00 o0n o 0.0 o 00 00 0p 040 .
00 00 0o 09 0.0 0.0] LO%§... 0.0 00 00 1 00 00 00 00 04 0.0 00 0.0 0.0 00 00 00 00 0.0=
00 00 0o 09 00 09 0.0 0.00.693147..,  0.0/1.791... 1.38629436... 0.0, 0.0] 0.693... 2.995... 1.098...[0.6931...| 0.0 0.0 5! 0.0 0.0 0.6931...1.6094... 0.0 2197245...
00 00 0o 09 00 0.0/ 0.6%1. 0.0 0B 00 00 0.4 00 00  0.02.708..3367...[2.7080...| 00 0on 08 0d 0.0 0.0 0 0.0 0.0 0.0 13862943..
00 0o oo 09 00 19 00 00 00 00 00069314718, 00 00 00 0o 04 0.0 00 on 00 on o 0.0 0 00 00 0p 0.0
L ) 00 19 00 00 00 00 0.0109861228... 00 00 00 0o 04 0.0 00 on 00 o0n o 0.0 o 00 00 0p 040
00 00 0o 09 0.0 0.0/ 0.691... 0.0 00 00 00160943791 00 00 00 00 04 0.0 00 of 00 00 00 0.0 00 00 00 00 0.0
00 00 0o 09 L ) 0.0 0.0 00 00 0.0219720457.. 00 00 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0[1.45... LM45910... 2.197224... 0.0 0.0 00 0.0 06931471,
00 00 0o 09 L ) 0.00.60314... 0B 00 00 0.4 00 00 0.02302. 1098..[23978... 00 0on 08 0d 0.0 0.0 0 0.0 00 0.0 05931471...
00 0o oo 09 00 19 00 00109612,  0.0) 0.0 L09861228... 00 0.0/ 069.. 065 0] 0.0 00 on 00 on o 0.0 0 00 00 0p 00~

b

Undo ©| OK || Cancel

Sekil 3.17. Dinamik ¢alisma TF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%0)

905 orant ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIigi
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢in TF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektor uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.18’de

gosterilmistir.

|2 Viewer @

Relation: alisma22005-wekafilter ised.attribute.StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-C-T-Ni core.stemmers.NullStemmer-M1-tokenizerweka.core.tokenizers. WordTokenizer -delimiters " \rin't.,;:\\"()2!"

No.|1: dlass| 2:ad | 3:ada| 4: adet| 5: adres| 6: ahgap | 7: aksesuar| 8:al | 9:ala | 10:alan| 11: alet | 12: aft| 13: altin| 14: alin| 15: aligveris| 16 amag | 17: an | 18: ana | 19: anahtar| 20: anne | 21: ar | 22: ara | 23: araba | 24: aranjman | 25: arag
Nominal | Numeric| Nuveric | Numeric | Numeric | Numeric |  Numeric | Mumeric| Numeric| Mumeric | Numeric | Numeric| Numerc | Numeric | Mumeric | Numerc | Numeric| Numeric | Numerc | Mumerc | Numeric| Numeric | Numeric | Numeic | Numeric

1 |edegil 00 00 00 0.0 0.0 00 00 00 00 000 0.0 0.0 0.0 0.0 0.011.945..,|1.0986.., 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 &

2 |edegil 00 0.0  0.0]1.096... 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0/1.098...| 1.0986... 0.0 0.0 0.0/2.630...|1.60%4... 0.0 0.0 0.002 0.0 0.0 0.0/=

3 |eticarat 00 00 00 0.0 0.0/1.3862943.., 2.772... 1.09 0.0 0.0/1.6094...| 2.0794415... 000 0.0 0.0 0.0]1.38629...10.693...| 2. 0.0 0.0/ 2.5649...

4 |eticaret 00 0.0 00[0.603L.., 0.0 0.0/2.708...,3.36: 0.0 0.0 0.0/ 1.3862943... 0.0/1,386..,/0.6931.., 0.0 0.0/0.693.., 2. 0.0 00 00

5 |eticaret 00 00 00 0.0 0.0/0.6931471.., 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/ 1.0986...

6 |edegil 00 00 00 0.0 0.0/1.0086122.., 0.0 00 0.0 000 0.0 0.0 0.0 0.0 000 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0

7 |eticarat 00 0.0 00[0.603L.., 0.0/1.6094379.., 0.0 00 00 000 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 .| 2.94443... 00 00

8 |eticaret 00 00 00 0.0 0.0/2.1972245.., 0.0 00 0.0 0.0/1.609...| 1.6034...] 0.0 0.6931471... 00 0.0 0.0/1.0086122...1.38629...  0.0] 2. 0.0 0.0 0.0

9 |edegil 00 00 00 0.0 0.0 0.02.302... 1. 000 0.0 0.0 0.0 0.6931471... 0.01.098... 0.0 0.0 0.0]1.386... 0.0 0.0 1.3862...

10 [edegil [1.098., 0.0/ 00 0.0 0.0 0.0/1.098... 000 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1,386..,/0.6931.., 0.0 0.0[1.791.., 1. 0.0 00 00~

LR )

Sekil 3.18. Dinamik ¢alisma TF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%5)
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%10 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %10’inde ortak olarak gegen kelimelerin anahtar sozIligi
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi icin TF agirliklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.19°da

gosterilmistir.
| Viewer
Relation: eticaretegitimverisiCalisma22-wekafilter d.attribute.StringToWord ~R1-W1000-prune-rate-1.0-C-T-N core.stemmer: M1-tokenizerweka.core.tokenizers. WordTokenizer -delimiters " \rin\t.,;:\'\'()2"
No.| 1: class | 2: adet| 3: adres | 4: aksesuar| 5:al | 6: alt | 7: aligveris | 8:an | 9:ana| 10: anne | 11: ara | 12: ay | 13: ag| 14: bak | 15: baki | 16: balim | 17: banka| 18: bebek| 19: beyaz| 20: bil | 21: bilgi | 22: bul | 23: bulun| 24: cam | 25: dahil
Nominal | tumeric | Numeric |  Numeric | Numeric| Numeric| Numeric | Numeric| Numerc| Numerc | Numerc | Numeric | Numeric| Humerc | Mumeric | Mumerc | Numeric | Mumenc | Wumerc | Numerc| Numec | Numerc | Numeric | Mumerc | Mumerc
1 [edeqil 0.0 0.0 000 00 00 0.0/1.945.../1.098... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.0986... 0.0 0.0 0.0
2 [edegil 0.0 1.0986... 0.0 0.0/1.098.. 0.0/2.639.../1.609... 0.0 0.0 0.0 0.000.693147... 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0
3 |eticaret 0.0 0.0/1.386294: 90 0.0/2.197224...] 0.0 001 .0|1.791... 0.0 0.0 0.0 0.0]1.600437... 0.0 0.0/1.6004... 0.0 0.0 0.00L.
4 |eficaret 0.0/ 0.6931... 0.02.708..,  0.0] 1.386294... 1.386... 0.693... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0
5 |eficarat 0.0 0.0/0.6931471.., 0.0 0.0 00 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0
6 |edeqil 0.0 0.0/1.0986122.., 0.0 0.0 00 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0
7 |eficaret 0.0 0.0/2.1972245..[  0.0/1.098... 0.693147...  0.0] 0.0/ 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0/0.693...| 0.69314... 0.034
8 [edeqil 0.0 0.0 0.0/2.302.., 0] 0. 098.. 0.0 7917... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.0986...[ 0.693... 0.69314... 0.0
9 [edegil 0.0 0.0 0.0/1.008.., 0.0 0.0/1.386...0.69 0.0 0.0 0.0]1.386294... 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0
] |Edeg|H 0.0 0.0/1.09861 0.69: 0.0 00 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0
< 11l | »

Sekil 3.19. Dinamik ¢alisma TF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%10)

%15 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar s6zligi
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢in TF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektor uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.20°de

gosterilmistir.

|£] Viewer @

Relation: eticar alisma22015-weka.filter: ised.attribute. StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-L.0-C-T-N0-stemmer core.stemmer: M1 core.tokenizers.WordTokenizer -delimiters " \rin\t.,;:\'...

No. | L: class | 2: aksesuar| 3:al | 4: aligveris| 5:an | 6:ana| 7: ara | 8: bak | 9: bebek | 10: beyaz | 11: bilgi | 12: el | 13: et | 14: ev| 15: fiyat| 16: garanti| 17: gel | 18: gir | 19: girig| 20: giz| 21: gizli| 22: gdr | 23: giin | 24: giiven | 25: hak
Nominal Numeric Numeric Numeric Numeric | Numeric | Numeric | Numenc | Numeric Numeric Numeric | Numeric | Numeric | Numeric| Numeric Numeric Numeric | Numenic | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric Numeric Numeric

1 |edegil . . .0/1.945...1.098..] 0.0 0.0 0.0 0.0/1.0986... 0.0/ 0.0] 0.0 0.6931... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/L.

2 edegil . . .012.639.../1.609... 2. 0.0 0.0 0.002.302.../1.386... 0.0 0.0/1.386... 0.0 0.0 0.0 0.0/ 1.098.../1.0986... 0.0]1.945

3 |eticaret |1. . 1 .. 0.0 . 0.0 0.0/ 0.693.../1.098...| 1.0986...| 1.098...[ 1.6094...| 1.098... 0.0)2.197224...|L.

4 |eficaret 0.0/2.708...| 1.386294...|1.386...|0.69 .| 0.0 0.0/ 1.386...| 1.098...| 1.0986...| 0.693...| 1.0986...| 2.484... 0.0 0.0/L.

5 \et\caret 0.693147L.. 0.0 0.0 00 . 0.0 0.0 00/ 00  0.04.1588...] 0.693147... 0.0/1.386...| 1.3862... 0.0 00 0.0/1.0986... 0.0

6 ledegil |1.0086122.. 0.0 0.0 00 0.0 0.0 00 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0] 1.098... 0.0 0.0/1.3862...

7 |eticaret |1.6094379... 0.0 0.0 0.0 0.0/1.0986...  0.0/1.098...]1.945... 0.0 0.0 0.0/1.098...| 1.0986.., 0.0 0.0 0.0 0.0/1.098612...|1.3862...

8 \et\caret 21972245, 0.0/ 0.693147... 0.0 . 0.0 0.0 0.0/  0.0/1.609... 1.0986... 0.693147.., 0.0/1.386...| 1.3862... 0.0 00 0.0/1.9459... 1.791759...|2.5649...

9 ledegil 0.012.302...| 0.693147.../1.098... . 0.0/1.0986...  0.0/1.096...]1.791... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0]1.945

10 |edegill 0.0/1.098... 0.0/1.386...|0.69 0.0 0.0 0.0/ 0.0/1.945.. 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.6931... 0.0/2.3025...] ~

4 Il | }

Sekil 3.20. Dinamik ¢alisma TF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%15)
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%20 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak gegen kelimelerin anahtar sozIigi
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢cin TF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektdr uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.21°de

gosterilmistir.

2] Viewer @

Relation: eticaretegitimverisiCalisma22020-weka.filters. unsupervised.attribute.StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-C-T-N0-stemmerweka.core.stemmer: M1 core.tokenizers,WordT okenizer -delimiters " \rin\t. ;:\',...

No.|1:class| 2:al |3:aligveris| 4:an | 5:ana| 6: ara | 7: bilgi| 8:et |9:fiyat| 10: qir| 11: girig| 12: giz| 13: gizli| 14: giin | 15: given | 16: hak| 17: hizmet| 18:il | 19: flet| 20:in | 21: indir | 22: kategori| 23: kullan | 24: milsteri | 25: ol
Norinal | Numeric|  Numeric | Numeric | Numeri | Mumeric| Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric| Numeric | Numeric| Numerc |  Numeric | Numerc | Numeric | Numeric

1 |edegil 0.0 0.0/2.639...|1.609. 7 0.02.302. 0.0 0.0 0.0 0.0/1.0986... 0.01.9459... 0.0 . 0.0 0.0 0.0/2.484... »

2 |eticaret |2.890... 2.079%441.. 0.0  0.0/2.564..[1.609... 1.609... 1.386... 1.098... 1.0986... .../ 1.6094... 0.02.197224...[1.9459... 0.00. 0| 1.6094379... 0.0 0.0/1.609...| —|

3 |eticaret |2.708... 1.386204.../1.386...|0.69. 995 0.00 00 0.0/1.098...| 1.0981 ... 1.0986... 0.0 0.0/1.9459... 1.386294... 0.0/ 0.69314.../1.09861 0.69.

4 |eticaret 0.0 0.00 0o 00 00 0.00  0.0/4.158...[1.386... 1.3862... 0.0/1.0986... 0.0[1.386. 0.0 .| L7917594... 00 0.0]0.69:

5 ledegill 0.0 0.00 0o 00 00 0.00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.001.3862... 1.609437... 0.0 0.0/1.0086122... 0.0

6 |eticaret 0.0 0.00 00 0.0/1.791../1.098../1.098... 0.0/1.098...| 1.0986... 0.0 0.0/1.098612.../1.3862... 0.0 0.0/ 3.49650... 0.0/1.609...

7 |eticaret 0.0/0.693147...  0.0]  0.0]2.397... 0.0 0.0/ 1.098...|1.386...| 1.3862.., 0.0/2.3025..,|1.791758...|2.5649... . ,639... 0| 1.6094379... 1.09861.., 0.0/0.693...

8 |edegil |2.302.. 0.693147...1.09..[ 0.0]  0.0/1.098...1.098... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.9459...| 2.995732... 0] 1. . . 0.0 0.0 0.0]1.609...

9 |edegil |1.098... 0.0/1.386...|0.693... 1.386... 0.0, 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.6931... 0.0[2.3025. D.I]TD.EQB... . 0.0 0.0/ 1.0986122..., 1.09861... 0.0]0.69:

10 |edegil |0.693... 0.00 0.0 0.0/2.30 0.0, 0.0 0.0/1.386...| 1.3862. 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/ 1.0986122..., 1.94591... 0.0[2.564... ~

a 1k J »

Sekil 3.21. Dinamik ¢alisma TF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%20)

%25 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar s6zIligi
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢in TF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektor uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.22°de

gosterilmistir.

|£| Viewer @
Relation: eticaretegitimverisiCalisma22025-weka.filters.unsupervised.attribute. StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-C-T-N0-stemmerweka. core.stemmers. NullStemmer-M1-tokenizerweka....
No. | 1: class | 2: aligverig | 3: ara | 4: gir | 5: girig | 6: giz | 7: gizli | 8: giiven | 9: hak | 10: ilet| 11:in | 12: ol | 13: sat | 14: sepet | 15: siparig | 16: site | 17: tl | 18: yeni| 19: driin| 20: dye

Nominal Humeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric [ Numerc | Numeric| Numerc | Numeric | Numeric | Numerc | Numerc Numenc Numeric | Numeric| Numerc | Numeric | Numeric
1 ledeqill 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.386...| 1.386... 0.0 0.0/1.098... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/ 1.6094.... 0.0/ &
2 ledeqill 0.0/2.397... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.945...| 1.386... 0.0/2.484... 0.0 0.0/ 0.693147.../1.3862..., 0.0/1.0986... 1.0986... 0.0/ =
3 leticaret | 2.079441...[2.564...[1.098...| 1.098...|1.098.../1.609...[2.19722...|1.945... 0.0 0.0/1.609...| 2.944... 0.0 0.0/1.0986...2,639...| 1.6094...| 3.6109...1.7917...
4 |eficaret | 1.386294...2.995.../1.098...| 1.098.../0.693... 1.098... 0.0/1.945...| 1.386... 0.0/0.693... 0.0] 3.73766...| 1.609437.../1.3862...[3.688... 0.0 0.0 0.0
5 |eticaret 0.0 0.0/1.386...| 1.386... 0.0 0.0 0.0/1.386... 0.0/0.693...|0.693...| 1.609... 1.09861... 0.0 0.0(1.791.../0.6931... 2.7080.../1.0986...
6 |edegill 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.386...| 1.845... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0] 1.9459.... 0.0
7 |eticaret 0.0/1.791.../1.098...| 1.098... 0.0 0.0/1.09861...[1.386... 2.564...|1.791...[1.609...| 1.098...| 2.94443... 0.693147...1.3862.../2.995...| 1.3862... 4.7621... 0.0
8 |eticaret | 0.693147...[2.397.../1.386...| 1.386... 0.0 0.0/1.79175...|2.564...| 1.386...|2.564.../0.693...[ 1.098...| 1.38629... 0.0/0.6931... 0.0 0.0 2.0794.../1.0986...
9 ledegill 0.693147... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.945...| 1.945... 0.0/1.609... 0.0 0.0 0.0/1.0986... 0.0/0.6931... 0.0 0.0
10 |edegill 0.0/1.386... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/2.302...| 1.945... 0.0/0.693...| 1.609... 0.0 0.0/1.6094...2.564... 0.0 0.02.1972...] =

Sekil 3.22. Dinamik ¢alisma TF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%25)

%30 orani ile elde edilen veri kiimesi
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E-ticaret sitelerinin en az %30’ unda ortak olarak gegen kelimelerin anahtar s6zIligi
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢cin TF agirliklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.23’te

gosterilmistir.

|2 | Viewer

Relation: eticaretegitimverisiCalisma22030-weka.filters.unsupervised.attribute. StringToWordVector-R1-W1000-prune-r...
No.|1: class| 2: gir | 3: hak | 4:ilet| 5:ol | 6:sat | 7: sepet| 8:tl | 9:yeni| 10: driin| 11: driidn | 12: liye

Nominal | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric

11 |edegill 0.0/1.945.../1.386.../2.484... 0.0 0.0 0.0/1.008...| 1.0986... 0.0 0.0] »
2 eticaret |1.098.../1.945...] 0.0/1.609.../2.944... 0.0{2.708.../1.386...| 3.4339... 0.0] 1.7917.../—=
3 eticaret |1.098.../1.945.../1.386.../0.693... 0.0] 3.7376...|3.688... 0.0 0.0 0.0 0.0

|4 |eticaret |1.386...|1.386... 0.0/0.693...|1.609...| 1.0986...[1.791...[ 0.693...| 2.7080... 0.0/ 1.0986...

5 edegill 0.0/1.386.../1.945... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0] 1.9459... 0.0 0.0

6 eticaret |1.098.../1.386.../2.564.../1.609...|1.098...| 2.9444...|12.095.../ 1.386...| 4.7621... 0.0 0.0

7  |eticaret |1.386...|2.564...[1.386.../0.693.../1.098...| 1.3862... 0.0 0.0] 2.0794... 0.0/ 1.0986...

8 |edeqill 0.0/1.945.../1.945.../11.600... 0.0 0.0 0.0]0.693.... 0.0 0.0 0.0

9 edegill 0.0{2.302.../1.945.../0.693.../1.609... 0.0{2.564.... 0.0 0.0 0.0/ 2.1972...

10 |edeqill |1.386... 0.0 0.0/2.564... 0.0 0.0 0.0]0.693...] 2.0794... 0.0/1.6004... ~

Sekil 3.23. Dinamik ¢alisma TF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%30)

%35 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar s6zIligi
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢in TF agirliklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektor uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.24’te

gosterilmistir.
|= | Viewer [
Relation: eticaretegitimverisiCalisma22035-weka.filters.unsupe...
No.| 1: class| 2:ilet| 3:o0l | 4: sepet| 5:tl |6: Grin
| Nominal | Numeric | Numeric| Numeric | Numeric| Numeric
(1 ledegill 1.386..] 0.0] 0.0  0.0/1.609...| a |
{2 |edegill 1.386...[2.484...] 0.0, 0.0/1.098... ;
{3 leticaret 0.0/1.609...  0.0/2.708...[3.433...| |
|4 |eticaret 1.386...|0.693.../3.737...[3.688... 0.0
|5 |eticaret 0.0/0.693.../1.098.../1.791.../12.708...
|6 ledegill 1.945...] 0.0/ 0.0]  0.0[1.945...
7 |eticaret 2.564...1.609.../2.944.../2.995.../4.762...
|8 leticaret 1.386...0.693.../1.386...]  0.0/2.079...
0 ledegil 1.645..[1.609...] 0.0/ 0.0 0.0
|10 ,eqegl!! 1.945.../0.693... 0.0/2.564... 0.0 ~
| Undo H oK [ Cancel ]

Sekil 3.24. Dinamik ¢alisma TF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%35)

940 orani ile elde edilen veri kiimesi
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E-ticaret sitelerinin en az %40’inda ortak olarak gegen kelimelerin anahtar s6zIligi
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢cin TF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.25°te

gosterilmistir.

| £ | Viewer @

Relation: eticaretegitimveri...

No.| 1: class | 2: driin
Mominal | Mumeric

1 |edegil 1.098... .
2 eticaret | 3.637...
3 eticarat 0.0
4 eticaret | 2.708...
5  |edegil 1.945...
6 eticaret | 4.762...
7 eticaret 2.079...
8  |edegil 0.0
9 |edegil 0.0
10 |edegil 2.079... «

Sekil 3.25. Dinamik ¢alisma TF dokiiman-kelime gizelgesi (%40)

TF-IDF agirliklandirma yontemi

Bu yontem e-ticaret sitelerinin sirasiyla en az %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30,
%35 ve %40’inda ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIigii olusturmada
kullanilmas1 ile elde edilen egitim kiimesi i¢in vektor uzay modelleri

olusturulmustur.

%0 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %0’inda ortak olarak gecen kelimelerin yani tiim
kelimelerin anahtar s6zIigli olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi
icin TF-IDF agirliklandirma yontemi kullanilarak olusturulan vektdér uzay modelinin

bir kesiti Sekil 3.26’da gdsterilmistir.
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12 Viewer E

Reiation: ef alisma2 2005 ek fiters. nsupervised,atibute. StringToordVector-R1-W100-prune-rate- 1.0-C-T-HNI & ML ~telimitess * it -\ V2"
Mo, | 1: dass| 2: ahme|3 acer| 4:af | 5: ada|6: aﬂanmr|7 adet| §: adres | 9: ahmet | 10: ahsap| 11: ale| 12: ak 13: aksesuar | 14: akvaryum | 15: | 16: akl| 17:al | 18: dla | 1%: a\ﬂn n: aiann 20:alet| 22: ali| 23: alt| 24: aftn| 25: alyans| 26: aba | 27: alm | 28: alm | 29: als | 30: ahgveris
Nonind | Hunesc | Morerc | Nomeic| Momeic| Mo | Hunerc| umerc | Mo | Wemeic | Moo | Runeic|  Mumeic Wurssc | Fumerc | Nemec | Wumerc| Mumeic | Mumsc | Momeic | Mo | Mumerc| Momeic| Mot | Memeic | Mumeic | Buneic | Moresc | Momeic | Huneic

1 |edegll 0w 0m o og oy 0n (] 00 0336 0 00 00 00 00 0p 00 | 00y o) 0o 00 ob  0m op 00 00 .
2 el 0w 0n o og 00 0.0] 16656, ] [ ] 0 00 00 00 00 0p 00 01 00 00L7I7. 23671 X [Ilf=
3 et 00 e 00 op 0 09 on 00171648, 004376, 1.93391950... 00 00 1847..24%... L11L. L1#3.., 01 00 00177 23671, 00 00[23883.3.7175.. 0.0 2.5065804...

4 |elicaret 00 00 o0n o0p 00 0.0 L0508... 0.0 00 1 g 0] 00 00 002193.. 6470... 4.5097... 00 00 0y 0 0.0 0.0 0] 00 00 0.0 15814761...

5 |elicaret 00 00 op  op 0 g 00 0.0 00 00 0.00.96695975... 00 00 00 00 0p 0.0 00 00 0o 0o 0.0 0.0 03] 0O 00 00 00

6 |edegll 00 oo op  op 00 g 00 0.0 00 00 0.0 15325048, 00 00 00 00 0p 0.0 00 00 0 0 0.0 0.0 03] 0O 00 00 00

7 |elicaret 0O oo op op 00 0.0 L0S8... 0.0 00 00 002245101 00 00 00 00 0D 0.0 L0 00 0 0o 0.0 0.0 03] 0O 00 00 00

8 |elicarel 00 oo op op [ ] 00 00 00 00 0.03.06518989... 00 00 op op oo 00 00 00 003042 41927, 78311 0] 00 00 00 075730

9 ledegll 0w 0n o og 0 00 0026 LR ] 09 00 00 00188 L11L. 39932 0 00 00 g 0o 00 0b 00 0p 0.0 0790780
10 |edegll 0w 0n o og [ Y 002737, 00 0.0/15305MM.. 00 00 1M7.0%L.. 00 00 0 00 00 0 o X [

4 ik ]

tnio | [ ¢ ] "cael |

Sekil 3.26. Dinamik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%0)
%5 orani ile elde edilen veri kiimesi
E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIligi

olusturmada kullanilmas1 ile elde edilen egitim kiimesi i¢cin TF-IDF agirliklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektdor uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.27°de

gosterilmistir.
| £/ Viewer
Relation: eticaretegitimverisiCalisma22005-weka.filters.unsupervised.attribute. StringToWordVector-R1-W1000- prune-rate-1.0-C-T--H core.stemmer: M1 core.tokenizers. WordTokenizer -delimiters " \rin't.,;:\'\'()2"
No.| 1:class| 2: ad | 3: ada| 4: adet| 5: adres | 6: ahsap | 7: aksesuar| 8:al | 9: ala | 10: alan | 11: alet | 12: alt| 13: altd£n | 14: altin| 15: aligverig| 16: amac | 17: an | 18: ana | 19: anahtar| 20: anne| 21: ar | 22: ara | 23: araba | 24: aranjman | 25: arag
Nominal | Numeric| Numerc| Numeric | tumeric | Numeric |  Numeric | Numeric| Numeric| Numerc | Numeric | Numerc| Numerc | Wumeric | Numerc | Numerc | Numeric| Numeric | Numeric | Numerc | Numeri | Numerc | Numeric Humeric | Humerc
1 |edegil 00 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 00 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.01.642... 1.1 0.0 00 0.0 00 0.0 0.0 00«
2 |edegil 00 0.0 0.0 1.6554... 0.0 00 0.0 00 0.0 0.0]1.712... 2.349955... 0.0 0.0 0.0[2.227.../1.6586... 0.0 0.0, 0.0] 1.895... 0.0 0.0 0.0 =
3 |eticaret 00 0.0 0.0 0.0 0.0/1.936379 0...2.075... 1.1326... 4.0504... 0.0 0.0/ 3.7687..., 2.3930640... 0.0 00 0.0 0.0/2.67746...1.342...| 2.027... 0.0 0.0/5.11%4..,
4 |eticaret 00 0.0 0.0 1.0444... 0.0 0.0/2.178.../6.360... 4.4253... 00 0.0 0.0 0.0] 1.5953793... 0.0/1.170.../0.7143... 0.0 0.0/1.342... 2.367... 0.0 0.0, 0.0
5 |eticaret 00 0.0 0.0 0.0 0.0/0.96818%6.., 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 2.1927..,
edegil 00 0.0 0.0 0.0 0.0/1.5345442...  0.0] 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0
7 |eticaret 00 0.0 0.0 1.0444.., 0.0/2.2480666., 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0] 1416... 6.64938... 0.0 0.0
eficaret 00 0.0 0.0 0.0 0.0/3.0690884... 0.0 0.0 0.0 0.0]2.508... 3.442622... 0.0] 0.797689... 0.0 00 0.0/ 2.7921586... 2.67746... 0.0 1.895... 0.0 0.0 0.0
edegil 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.011,852..,/2.075... 3.9184.... 00 00 0.0 0.0/ 0.7976896... 0.00.927... 0.0 0.0 0.0]2.684... 0.0 0.0 0.0] 2.7669...
10 |edegll |1.872.. 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.883..] 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.170.../0.7143... 0.0 0.0/3.469... 1.095... 0.0 0.0 00 v
o m | »

Sekil 3.27. Dinamik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%5)

910 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %10’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozligii
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢in TF-IDF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.28’de

gosterilmistir.
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| 2] Viewer @
Relation: eticar alisma22-weka fitters.unsupervised.attribute. StringT oWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-C-T-FN0-stemmerweka.core. stemmers.NullStemmer- ML i core.tokenizers.WordTokenizer -delimiters " \rinit. ;:\\"()2"
No. | 1: class | 2: adet| 3: adres | 4: aksesuar| 5:al | 6:alt | 7: aligveris| 8:an | 9: ana| 10: anne | 11: ara| 12: ay| 13: a¢ | 14: bak| 15: baki | 16: bakim | 17: banka| 18: bebek| 19: beyaz | 20: bil | 21: bilgi | 22: bul | 23: bulun | 24: cam | 25: dahil
Nominal | Numerc | Numeric Numeric Numeric | Numeric|  Numeric Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Mumeric | Numeric Numeric Numeric Numeric Numeric | Numeric | Numerc | Numeric |  Numeric Numeric | Numeric
1 |edegil 0.0 0.0 0.00 00 0.0 0.0/1.636...|1.134... 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0008974.. 0.0 0.0 0.0 0.0 &
2 |edegil 0.0/ 1.6504... 0.0 001717, 0.0/2.219...|1.662... 0.0 1.903..[3.614... 0.0 0.0 0.0 0.0/1.268075... 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0/ =
3 |eticaret 0.0 0.0/ 1.958076: 16, 0.0] 2.53525. 0.0 0.02.67553... 2.035..[ 0.02.970... 0.0 0.0 0.0 0.0[2.716402... 0.0, 0.014612.. 0.0 0.0 0.0]2.47715..,
4 |eticaret 0.0 1.0413... 0.0/2170..,  0.0] 1.599566...[1.165... 0.716... 0.0/ 2377.. 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0
5 |eticaret 0.0 0.0/0.9790381... 0.0, 0.0 00 00 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0
6 |edegil 0.0 0.0/1.5517387... 000 0.0 00 00 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0
7 |eticarat 0.0 0.0/3.1034775...,  0.0]L.717.., 0.799783..| 0.0  0.0[2.67553...] 1.903...|3.206. 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/ 0910...| 1.15693... 0.0/6.45230..,
8 |edegil 0.0 0.0 0.0/1.845...  0.0] 0.799783...0.9 0.0 0.0 0.0 0.0/1.149...2.5881 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0, 0.000.9974... 0.910...| 1.15693... 0.0 0.0
9 |edeqil 0.0 0.0 0.0/0.880... 0.0 0.0|L.165... 0.716... 0.0 1.100..[3.614... 0.0 0.0 0.0 0.0[2.536150. 0.0 0.0 0.0 00 0.0 0.0 0.0 0.0
10 |edegil 0.0 0.0 1.5517387...\0.555... 0.0 00 00 0.0 0.0/ 1827.[ 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 00 00 0.0 0.0 00~
¢ 1l »

Sekil 3.28. Dinamik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%10)

%15 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIligl

olusturmada kullanilmas: ile elde edilen egitim kiimesi i¢cin TF-IDF agirliklandirma

yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.29°da

gosterilmistir.

|£] Viewer

Relation: eticar alisma22015-weka.filter: d.attribute. StringT d R1-W1000-prune-rate-1.0-C-T-F-N0-stemmerweka,core. stemmers M1-tokenizerweka.core.tokenizers.WordT okenizer -delimiters " \r\n\t. ;...

No.| 1: class | 2: aksesuar| 3:al | 4: alisverig| 5:an | 6:ana| 7: ara | 8: bak | 9: bebek | 10: beyaz | 11: bilgi | 12: el | 13: et | 14: ev| 15: fiyat | 16: garanti| 17: gel | 18: gir | 19: girig | 20: giz | 21: gizli| 22: gor | 23: gin | 24: given | 25: hak

Nominal | Wumerc | Numeric| MNumeric | Numeric| Numeric | Numeric| Numeric| Numeric | Numerc | Mumeric | Mumeric| Numeri | Numeric| Numeric | MNumeric | Mumeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Mumeric | Numeric | Numeric | Numerc

1 ledegil 0.00 00 U.U_l_l.ﬁA 1.131 0.0 00 0.0 0.0/0.9883..., 0.00 0.0 0.010.7137... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0[0.6724...

2 |edegil 0.00 00 0.0 1.657../1.884... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.944.]1712.., 0.0 0.0 0.0 0.0/ 1.400.../1.2906... 0.0/0.943

3 ‘Etmarsl 1.9286100. 00...| 2.387264... 0.0 0.0/2.016. 0.02.72023... 0.0 1.4479...[1.956... 1.359...|2.844..., 0.0 .| 1.0788...1.323.../1.9426...| 1.400... 0.01.999520...0.943
eficaret 0.012.149...| 1.591509...[1.170...[0.713...]2.304... 0.0 0.0 .0 0.0/ 1.494.../0.984.../ 1.0788...| 0.835...|1.3260...| 3.167... 0.0 0.0/0.9439...
eficaret |0.9643050.... 0.0 0.0 000 00 0.0 00 0.0 .| 1.094585... 0.0/1.242...[ 1.3613... 0.0 0.0 0.0/1.2906... 0.00.6724...

6 ‘Edﬂg\“ 1.5283872.. 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0] 1.400... 0.0 0.00.6724...
eficaret |2.2390468... 0.0 0.00 0.0/  0.0/1.408..2.982... 0.0 . . 0.0/0.984...1.0788... 0.0 0.0 0.0 0.0/0.999760...|0.6724...
eficaret |3.0567745.. 0.0/ 0.795754..| 0.0/ 0.0/1.884.. 0.0 0.0 .| 1.094585... 0.0/1.242... 1.3613... 0.0 0.0 0.0/2.2860...1.630538...[1.2441..,

9 edegil 0.0/1.827...| 0.795754.../0.927...  0.0]  0.0/2.569. 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.943

10 |edegill 0.0/0.872... 0.0/L.170.../0.713.../1.089... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.8143... 0.01.1169... +

4 11l »

Sekil 3.29. Dinamik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%15)

9020 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak gegen kelimelerin anahtar sozIigi
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢cin TF-IDF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.30’da

gosterilmistir.
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| £/ Viewer @

Relation: eticaretegitmverisi Calisma22020-weka fiter: d.attribute. StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-1,0-C-T-I-N0-stemmerweka.core.stemmers.NullStemmer-M1- core.tokenizers.WordTokenizer -delimiters " \rinit.;:\...

No.|1:class| 2:al |3:alisveris| 4:an | 5:ana| 6:ara|7: bilgi| 8: et |9:fiyat|10: gir | 11: girig| 12: giz| 13: gizli| 14: giin | 15: giiven | 16: hak | 17: hizmet| 18: il | 19:ilet | 20: in | 21: indir | 22: kategori| 23: kullan | 24: miigteri | 25: ol
Nomin | Numeric | Numeric | Numeric | Nuweric| Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Mumeric | Mumeric | Numeric | Numerc | Wumeric | Numeric | Numeric | Nuweric| Mumeric | Numerc | Numerc | Numeric | Numeric

1 edeqil 0.0 0.0[2.219.../1.664... 1.883... 0.0/1.951... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.01.2843... 0.0/0.9459... 0.0 0.0/ 0.659... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0

2 |eticaret |2.315... 2403014... 0.0  0.012.015...|1.456...|1.364... 1.428... 0.986...| 1.0832... 1.319.../1.9369, 0.0/2.003303...0.9459... 0.000. 0| 2.0021977... 0.0 0.0/0.78

3 |eticaret |2.169... 1.602009.../1.165...|0.716. .| 1.0832... 0. 1.3221 0.0 0.0/0.9459... 1.186319... 0.0] 0.61879.../1.2382060...0.338...

4 |eticaret 0.0 0.0 00 0.0 .| 1.3668... 0.0 0.0/1.2843... 0.0/0.6739... 0.0 .| 22290121... 0.0 0.0‘0.339...

5 edeqil 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.6739...| 1.377274... 0.0 0.0 l.ZHEZ[Iﬁ[I...‘ 0.0

6 |eticarat 0.0 0.0 00 0.0]L .. 1.0832... 0.0 0.0 0.0/1.001651...0.6739... 0.0 0.0 3.12142., .

7 |eticaret 0.0/ 0.801004... 0.0 0.0/L. 1.3668... 0.0 0.0/2.6918....1.633623...1.2468... 0.0 0| 2.0021977... 0.98076..,

9 ledegill |1.844.. 0.801004..0.923.. 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.9459...| 2.563593... 0.0 0.0

9 ledegill |0.880... 0.0/1.165...|0.716...| L 0.0 0.0 0.0/0.8103... [I.[I‘l.llQZ... 0.0/0. 0| 1.3667125... 0.98076..,

10 ledeqill |0.555... 0.0 00 0.0L 1.3668... 0.0 0.0 0.0 D.U‘ 0.0 0.0 0| 1.3667125... 1.73716..,

(| I | )

Sekil 3.30. Dinamik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%20)

%25 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIligl
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢cin TF-IDF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektdr uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.31°de

gosterilmistir.

|£ ) Viewer @
Relation: eficaretegitimverisiCalisma22025-weka.filters.unsupervised.attribute.StringToWordVector-R1-W1000-prune-rate-1.0-C-T-I-NO-stemmerweka. core.stemmers. NullStemmer-M1-tokenizervek...
No. | 1: class | 2: alisverig | 3: ara| 4: gir | 5: giris | 6: giz | 7: gizli | 8: giiven | 9: hak | 10: ilet| 11:in | 12: ol | 13: sat | 14: sepet | 15: siparig | 16: site| 17:tl | 18: yeni | 19: Griin| 20: dye

Norminal Humeric | Numeric| Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric| Numeric |  Numeric Numeric Humeric | Humeric| Numeric | Numeric | Numeric
1 |edegill 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.674...| 0.660... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/ 0.7432... 0.0«
2 |edegil 0.0]1.888... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.946...| 0.660... 0.0/1. 0.00.755240.../0.9657... 0.0/ 0.7455..., 0.5073..., 0.0/
3 |eticaret | 2.394754...(2.019.../0.989...| 1.086.../1.327...| 1.948...[2.01023... 0.946... 0.0 0.00.7653...[2.189... 1.0921...| 1.6675.../1.6083...
4 |eficaret | 1.596502.../2.359... 0.989...| 1.086.../0.837...|1.330... 0.0/0.946... 3.63398... 1.753613...|0.9657...|3.060... 0.0 0.0 0.0
5 |eticaret 0.0 0.0/1.249...| 1.371... 0.0 0.0 0.0/0.674... «| 1.06813... 0.0 0.0/1.486... 0.4703...| 1.2505.../0.9861...
6 |edegil 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.674... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0) 0.8986... 0.0
7 |eticaret 0.0]1.410.../0.989...| 1.086... 0.0 0.0]1.00511.../0.674... .| 2.86275... 0.755240.../0.9657...| 2.485...| 0.9407... 2.1901... 0.0
8 |eticaret | 0.798251...[1.888...[1.249...| 1.371... 0.0 0.01.63927.../1.247... .| 1.34783... 8 0.0 0.0) 0.9602...0.9861...
9 |edegill 0.798251... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/0.946... 0.0 0.0 0.4703... 0.0 0.0
10 |edegill 0.0(1.081... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/1.120... 0.0 1 0.0 0.0/1.9722...| ©

Undo

Sekil 3.31. Dinamik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%25)

930 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozligii
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢cin TF-IDF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektér uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.32°de

gosterilmistir.
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|2 Viewer @

Relation: eticaretegitimverisiCalisma22030-weka.filters.unsupervised.attribute. StringToVWordVector-R1-W1000-prune-r...
No.|1: class| 2: gir [ 3: hak| 4:ilet| 5:ol | 6:sat| 7: sepet| 8:tl | 9:yeni| 10: drin| 11: driitin [ 12: Gye
Nominal | Mumeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Numeric | Mumeric | Numeric | Numeric | Humeric

1 edegill 0.0/0.953.../0.663...[1.211... 0.0 0.0 0.0/ 0.745... 0.5097... 0.0 0.0| &

2 |eticaret |0.989.../0.953... 0.0/0.784.../12.169.... 0.0/2.218.../0.940...) 1.5933... 0.0/11.5982...| —
eticaret |0.989...|0.953.../0.663...[0.338... 0.0/ 3.6199.../3.022... 0.0 0.0 0.0 0.0
4 eticaret |1.248.../0.679... 0.0/0.338.../1.185...| 1.0640...|1.468.../ 0.470...| 1.2564... 0.0/0.9799....
5 edegill 0.0{0.679... 0.931... 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0/ 0.8028... 0.0 0.0
6 eticaret |0.989.../0.679.../1.227.../0.784.../10.800...| 2.8517...|2.454...| 0.940...] 2.2005... 0.0 0.0
7 |eticaret |1.248.../1.256...0.663.../0.338.../0.809...| 1.3426... 0.0 0.0/ 0.9648... 0.0/0.9799....
8 edegill 0.0/0.953.../0.931...[0.784... 0.0 0.0 0.0/ 0.470... 0.0 0.0 0.0
9 edegill 0.0[1.1 0.931.../0.338.../1.185... 0.0/2.101.... 0.0 0.0 0.0/11.9599....

10 |edeqill 1.248...] 0.0 0.0/1.250..., 0.0 0.0 0.0/ 0.470...| 0.9648... 0.0/1.4356...,

Sekil 3.32. Dinamik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%30)

%35 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIligl
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi icin TF-IDF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektdr uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.33’te

gosterilmistir.

= Viewer @

Relation: eticaretegitimverisiCalisma22035-weka.filters.unsupe...
Mo.|1: class| 2:ilet | 3:o0l | 4: sepet| 5:tl |6: Gedn
Mominal | Numeric | Numeric| Numeric | Numeric| Mumeric

1 edeqill 0.663... 0.0 0.0 0.0[0.7470...| &

2 edeqill 0.663...]1.217... 0.0 0.0{0.5009...| =
3 eticaret 0.0{0.788... 0.0{2.228.../1.5938...
4 eticaret  |0.663.../0.339...| 3.6261...|3.035... 0.0
5] eticaret 0.0/0.339...) 1.0658...[1.474.../1.2560...
3] edeqgill 0.931... 0.0 0.0 0.0/0.9031...
7 eticaret |1.227...|0.788...| 2.8565...|2.465...|2.2103...
] eficaret |0.663...[0.330...| 1.3449... 0.0]0.9651...
9 edegill 0.931.../0.788... 0.0 0.0 0.0

10 |edegill 0.931.../0.339... 0.0/2.110... 0.0 =

l Undo l [ oK ] [ Cancel ]

Sekil 3.33. Dinamik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%35)

940 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %40’inda ortak olarak gecen kelimelerin anahtar sozIigii
olusturmada kullanilmasi ile elde edilen egitim kiimesi i¢cin TF-IDF agirliklandirma
yontemi kullanilarak olusturulan vektdr uzay modelinin bir kesiti Sekil 3.34°te

gosterilmistir.
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| £ [Viewer @

Relation: eticaretegitimveri...
Ne. | 1: class | 2: driin
Nominal MNumeric
edegill 0.508...] «
eticaret | 1.682...
eticaret 0.0
eticaret | 1.252...
edegill 0.899...
eticaret | 2.202...
eticaret | 0.961...
edegill 0.0
edegill 0.0
edegill 0.961... «

Undo | [LoK_
Sekil 3.34. Dinamik ¢alisma TF-IDF dokiiman-kelime ¢izelgesi (%40)

= wolo[~[o o[ u[ra]—

=

3.5. Algoritmalarin Kullanilmasi

Egitim verisi lizerinde mesafeye dayali smiflandrma yOntemlerinden k-NN
algoritmasi (ikili agirliklandirma, TF agirliklandrma ve TF-IDF agirliklandirma) ve
istatistige dayali smiflandirma yontemlerinden Naive Bayes (ikili agirliklandirma ve

TF agirliklandirma) algoritmalar1 kullanilmistir.

Algoritmalarin karsilagtirilmasinda dogru smniflandirma yiizdesi (correctly classified
instances %), dogru smiflandirma sayis1 (dogru smiflandirilan dokiiman sayisi -
correctly classified instances), yanlis siniflandirma yiizdesi (incorrectly classified
instances %), yanlis smiflandirma sayis1 (yanlis smiflandirilan dokiiman sayisi -
incorrectly classified instances), TP orani (TP Rate), FP oran1 (FP Rate), Kesinlik

(Precision), Hassasiyet (Recall) ve F-Olgiitii (F-Measure) degerleri kullanilmistir.
3.5.1. Statik ¢alisma
Statik ¢alisma i¢in 6nceden belirlenmis olan 30 adet anahtar kelime olusturulmus

egitim kiimesi i¢in k-NN (ikili, TF ve TF-IDF) ve Naive Bayes (ikili ve TF)

algoritmalar1 uygulanmistir.

K-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yontemi
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K-NN algoritmasi i¢in ikili agirliklandirma yonteminde kullanilan egitim kiimesinin

vektor uzay modelinin bir kesiti gosterilmisti (Bkz. Sekil 3.5). Bu egitim verisi

iizerinde k-NN algoritmast ikili agirliklandirma yonteminin uygulanmasinda “k”

degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8,9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” degerleri denenmistir.

Ozet algoritma sonuglar1 Cizelge 3.5’te verilmistir.

Cizelge 3.5. Dinamik ¢aligma k-NN - ikili agirliklandirma yontemi sonucu

Olgiit
Dogru Yanhs Dogru Yanhs TP Ep o ) .
Siniflandirma | Siniflandirma | Siiflandirma | Siiflandirma Oram | Oram Kesinlik | Hassasiyet | F-Olgiitii

k Yiizdesi (%) | Yiizdesi (%) Sayisi Sayisi

k=1 90,6315 9,3685 1306 135 0,809 | 0,177 | 0,823 0,809 0,809
k=2 91,1173 8,8827 1313 128 0,810 | 0,179 | 0,820 0,810 0,811
k=3 91,4643 8,5357 1318 123 0,819 | 0,160 | 0,848 0,819 0,818
k=4 91,2561 8,7439 1315 126 0,813 | 0,165 | 0,842 0,813 0,812
k=5 90,9091 9,0909 1310 131 0,808 | 0,168 | 0,844 0,808 0,806
k=6 91,0479 8,9521 1312 129 0,811 | 0,165 | 0,847 0,811 0,809
k=7 91,0479 8,9521 1312 129 0,810 | 0,164 | 0,851 0,810 0,807
k=8 91,0479 8,9521 1312 129 0,808 | 0,166 | 0,850 0,808 0,805
k=9 90,8397 9,1603 1309 132 0,804 | 0,168 | 0,849 0,804 0,801
k=10 90,9091 9,0909 1310 131 0,801 | 0,171 | 0,848 0,801 0,798
k=11 90,9785 9,0215 1311 130 0,800 | 0,172 | 0,848 0,800 0,797
k=12 90,9091 9,0909 1310 131 0,798 | 0,173 | 0,847 0,798 0,795
k=13 90,6315 9,3685 1306 135 0,809 | 0,177 | 0,823 0,809 0,809
k=14 91,1173 8,8827 1313 128 0,810 | 0,179 | 0,820 0,810 0,811
k=15 91,4643 8,5357 1318 123 0,819 | 0,160 | 0,848 0,819 0,818

En bagarili sonucun % 91,4643 ile k = 3 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.

“k” degerine bagli olarak algoritma basar1 ylizdesinin degisimi Sekil 3.35°te

verilmistir.
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o "k" Degerine Bagh Basan Yiizdesi Degisimi

91,6
91,4
91,2

91 -+
90,8 -
90,6 S
90,4
90,2 -

amYiizde (%)

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15 k

Sekil 3.35. “k” degerine bagli basar yiizdesi degisimi (Ikili)

K-NN algoritmasi TF agirlikliklandirma yontemi

k-NN algoritmasi i¢in TF agirliklandirma yonteminde kullanilan egitim kiimesinin
vektor uzay modelinin bir kesiti gosterilmisti (Bkz. Sekil 3.6). Bu egitim verisi
iizerinde k-NN algoritmas1 TF agirliklandirma ydnteminin uygulanmasinda “k”
degeri icin “1, 2, 3,4, 5,6, 7,8,9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15” degerleri denenmistir.

Ozet algoritma sonuglar1 Cizelge 3.6°da verilmistir.

En basarili sonucun % 92,2970 ile k = 4 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.
“k” degerine bagh olarak algoritma basar1 yiizdesinin degisimi Sekil 3.36’da

verilmistir.



Cizelge 3.6. Dinamik caligma k-NN - TF agirliklandirma yontemi sonucu
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Olgiit
Dogru Yanhs Dogru Yanhs TP Ep
Smiflandirma | Siniflandirma | Siniflandirma | Siniflandirma Oram | Oram Kesinlik | Hassasiyet | F-Olgiitii
K Yiizdesi (%) | Yiizdesi (%) Sayisi Sayisi
k=1 91,0479 8,9521 1312 129 0,910 | 0,094 | 0,912 0,910 0,910
k=2 90,4927 9,5073 1304 137 0,905 | 0,094 | 0,906 0,905 0,905
k=3 91,8112 8,1888 1323 118 0,918 | 0,087 | 0,920 0,918 0,918
k=4 92,2970 7,7030 1330 111 0,923 | 0,079 | 0,923 0,923 0,923
k=5 91,6724 8,3276 1321 120 0,917 | 0,089 | 0,919 0,917 0,916
k=6 91,8112 8,1888 1323 118 0,918 | 0,086 | 0,919 0,918 0,918
k=7 91,1867 8,8133 1314 127 0,912 | 0,095 | 0,915 0,912 0,911
k=8 91,6031 8,3969 1320 121 0,916 | 0,090 | 0,918 0,916 0,916
k=9 91,1867 8,8133 1314 127 0,912 | 0,095 | 0,915 0,912 0,911
k=10 91,2561 8,7439 1315 126 0,913 | 0,093 | 0,915 0,913 0,912
k=11 91,3255 8,6745 1316 125 0,913 | 0,094 | 0,917 0,913 0,913
k=12 91,4643 8,56357 1318 123 0,915 | 0,092 | 0,918 0,915 0,914
k=13 91,4643 8,56357 1318 123 0,915 | 0,093 | 0,919 0,915 0,914
k=14 91,3255 8,6745 1316 125 0,913 | 0,094 | 0,917 0,913 0,913
k=15 91,2561 8,7439 1315 126 0,913 | 0,095 | 0,917 0,913 0,912
% "k" Degerine Bagh Basar Yuzdesi Degisimi
92,5
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91,8112 91,8112
915 / v,sn\ 91,6031
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Sekil 3.36. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (TF)




65

k-NN — TF-IDF agirliklandirma yOntemi

K-NN algoritmas1 i¢in TF-IDF agirliklandrma yonteminde kullanilan egitim
kiimesinin vektor uzay modelinin bir kesiti gosterilmisti (Bkz. Sekil 3.7). Bu egitim
verisi  lizerinde k-NN  algoritmast TF-IDF  agirliklandirma  yonteminin
uygulanmasida “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15”

degerleri denenmistir. Ozet algoritma sonuglar1 Cizelge 3.7’ de verilmistir.

Cizelge 3.7. Dinamik ¢alisma k-NN - TF-IDF agirliklandirma yontemi sonucu

Olciit
Dogru Yanhs Dogru Yanhs TP Ep o ) .
Siiflandirma | Siiflandirma | Smiflandirma | Smiflandirma Oram | Oram Kesinlik | Hassasiyet | F-Olgiitii

K Yiizdesi (%) | Yiizdesi (%) Sayisi Sayisi
k=1 91,0479 8,9521 1312 129 0,910 | 0,094 | 0,912 0,910 0,910
k=2 90,4927 9,5073 1304 137 0,905 | 0,094 | 0,906 0,905 0,905
k=3 91,8112 8,1888 1323 118 0,918 | 0,087 | 0,920 0,918 0,918
k=4 92,2970 7,7030 1330 111 0,923 | 0,079 | 0,923 0,923 0,923
k=5 91,6724 8,3276 1321 120 0,917 | 0,089 | 0,919 0,917 0,916
k=6 91,8112 8,1888 1323 118 0,918 | 0,086 | 0,919 0,918 0,918
k=7 91,1867 8,8133 1314 127 0,912 | 0,095 | 0,915 0,912 0,911
k=8 91,6031 8,3969 1320 121 0,916 | 0,090 | 0,918 0,916 0,916
k=9 91,1867 8,8133 1314 127 0,912 | 0,095 | 0,915 0,912 0,911
k=10 91,2561 8,7439 1315 126 0,913 | 0,093 | 0,915 0,913 0,912
k=11 91,3255 8,6745 1316 125 0,913 | 0,094 | 0,917 0,913 0,913
k=12 91,4643 8,5357 1318 123 0,915 | 0,092 | 0,918 0,915 0,914
k=13 91,4643 8,5357 1318 123 0,915 | 0,093 | 0,919 0,915 0,914
k=14 91,3255 8,6745 1316 125 0913 | 0,094 | 0,917 0,913 0,913
k=15 91,2561 8,7439 1315 126 0,913 | 0,095 | 0,917 0,913 0,912

En bagarili sonucun % 92,2970 ile k = 4 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.
“k” degerine bagl olarak algoritma basar1 ylizdesinin degisimi Sekil 3.37°de

verilmistir.
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Sekil 3.37. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (TF-1DF)

Naive Bavyes algoritmasi ikili agirliklandirma (Multi-variate model)

Naive Bayes algoritmast i¢cin ikili agirliklandirma ydnteminde kullanilan egitim
kiimesinin vektor uzay modelinin bir kesiti gosterilmisti (Bkz. Sekil 3.5). Naive
Bayes algoritmasi i¢in ikili agirliklandirma yonteminin basarist % 90,9091 olarak

bulunmustur. Ozet algoritma sonuglar1 Cizelge 3.8’de verilmistir.

Cizelge 3.8. Dinamik ¢alisma Naive Bayes ikili agirliklandirma yontemi sonucu

Olgiit
Dogru Yanhs Dogru Yanhs TP Ep E.
Siniflandirma | Siniflandirma | Smiflandirma | Simiflandirma Oram | Oram Kesinlik | Hassasiyet Oleiitii
K Yiizdesi (%) | Yiizdesi (%) Sayisi Sayisi ¢
Naive
Bayes 90,9091 9,0909 1310 131 0,909 0,089 | 0,910 0,909 0,909
ikili

Naive Baves algoritmasi TF agirliklandirma (Multinominal model)

Naive Bayes algoritmasi i¢cin TF agirliklandirma yonteminde kullanilan egitim
kiimesinin vektor uzay modelinin bir kesiti gosterilmisti (Bkz. Sekil 3.6). Naive
Bayes algoritmasi i¢in TF agirliklandrma yonteminin basarist % 90,7009 olarak

bulunmustur. Ozet algoritma sonuglar1 Cizelge 3.9°da verilmistir.
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Cizelge 3.9. Dinamik caligma Naive Bayes TF agirliklandirma yontemi sonucu

Olgiit . .
Dogru Yanhs Dogru Yanhs TP Fp o ) E-
Smiflandirma | Smmiflandirma | Simiflandirma | Simiflandirma Orant | Oram Kesinlik | Hassasiyet Olgiitii
k Yiizdesi (%) | Yiizdesi (%) Sayisi Sayisi
Naive
Bayes| 90,7009 9,2991 1307 134 0,907 | 0,095 0,907 0,907 0,907
TF

3.5.2. Dinamik ¢ahisma

Dinamik ¢aligma i¢in e-ticaret sitelerinin en az belirlenen yiizdesinde ortak olarak
gecen kelimeler ile anahtar kelime s6zligii olusturulmus, ardindan k-NN (ikili, TF ve
TF-IDF) ve Naive Bayes (ikili ve TF) algoritmalar1 uygulanmigtir. Dinamik ¢alisma
belirlenen ylizde degerinin degisiminin modelin basarisini nasil etkiledigini gormek
amaciyla %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30, %35 ve %40 degerleri ile

algoritmalar lizerinde uygulanmistir.

k-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yontemi

Egitim verisi tizerinde k-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yontemi %0, %5, %10,
%15, %20, %25, %30, %35 ve %40 degerleri ile uygulanmaistir.

%0 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %0’inda ortak olarak gegen kelimeler yani tim kelimeler
dikkate alinarak elde edilen egitim verisi ilizerinde k-NN algoritmasi ikili
agirliklandrma yonteminin uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8, 9,
10, 11, 12, 13, 14 ve 15” degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge
3.10 ve Cizelge 3.11°de verilmistir.
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Cizelge 3.10. Dinamik g¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%0) (k=1...8)

k
A — k=1 k=2 | k=3 | k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siniflandirma 83,0593 | 83,6312 | 80,6290 | 80,1287 | 78,4846 | 77,9843 | 77,0550 | 76,4117
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 16,9407 | 16,3688 | 19,3710 | 19,8713 | 21,5154 | 22,0157 | 22,9450 | 23,5883
Yiizdesi (%)

Cizelge 3.11. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%0) (k=9...15)

k
Yiizde Degor k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15

Dogru
Siiflandirma 75,5540 74,8392 73,9814 73,8385 73,2666 72,6948 72,0515
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siiflandirma 24,4460 25,1608 26,0186 26,1615 26,7334 27,3052 27,9485
Yiizdesi (%)

En basarili sonucun % 83,6312 ile k = 2 oldugu durumda elde edildigi gorilmistiir.
“k” degerine bagh olarak algoritma basar1 yiizdesinin degisimi Sekil 3.38’de

verilmistir.

% "k" Degerine Bagl Basan Yuzdesi Degigimi
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Sekil 3.38. “k” degerine bagli basar1 yiizdesi degisimi (%0) (ikili)
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%5 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %5’ inde ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak elde
edilen egitim verisi lizerinde k-NN algoritmas1 ikili agirliklandirma ydnteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.12 ve Cizelge 3.13’te
verilmistir. En basarilt sonucun % 87,108 ile k = 2 oldugu durumda elde edildigi

goriilmiistiir. “k” degerine bagl algoritma basar1 yiizdesi degisimi Sekil 3.39’dadr.

Cizelge 3.12. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%5) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 86,9686 | 87,1080 | 84,7387 | 84,4599 | 83,5540 | 83,0662 | 82,5784 | 82,0906
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siiflandirma 13,0314 | 12,8920 | 15,2613 | 15,5401 | 16,4460 | 16,9338 | 17,4216 | 17,9094

Yiizdesi (%)

Cizelge 3.13. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%5) (k=9...15)

o~ | ke k=10 k=11 k=12 k=13 | k=14 | k=15
Yiizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 81,6725 81,3240 80,8362 80,5575 80,0000 79,7213 79,5122
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 18,3275 18,6760 19,1638 19,4425 20,0000 20,2787 20,4878

Yiizdesi (%)

% "k" Degerine Baglh Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.39. “k” degerine bagli basar1 yiizdesi degisimi (%5) (ikili)
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E-ticaret sitelerinin en az %10’unda ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak

elde edilen egitim verisi lizerinde K-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yonteminin

uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157

degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.14 ve Cizelge 3.15’tedir.

En basarili sonucun % 88,7648 ile k = 3 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.

“k” degerine bagli algoritma basar1 ylizdesinin degisimi Sekil 3.40’ta verilmistir.

Cizelge 3.14. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%10) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri

k=1

k=2

k=3

k=4

k=5

k=6

k=7

k=8

Dogru
Simiflandirma
Yiizdesi (%)

88,2763

88,4857

88,7648

88,6950

88,4857

88,3461

87,6483

88,4857

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

11,7237

11,5143

11,2352

11,3050

11,5143

11,6539

12,3517

12,5611

Cizelge 3.15. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%210) (k=9...15)

k
Yiizde Degeri

k=9

k=10

k=11

k=12

k=13

k=14

k=15

Dogru
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

87,3692

87,0900

86,9505

86,3922

86,3224

86,3224

86,1130

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

12,6308

12,9100

13,0495

13,6078

13,6776

13,6776

13,8870

%
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Sekil 3.40. “k” degerine bagli basar1 yiizdesi degisimi (%10) (ikili)
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%15 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %]15’inde ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi lizerinde K-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yonteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma bagar1 yiizdeleri Cizelge 3.16 ve Cizelge 3.17’dedir.
En basarili sonucun % 90,5660 ile k = 4 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.
“k” degerine bagl olarak algoritma basar1 ylizdesinin degisimi Sekil 3.41°dedir.

Cizelge 3.16. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%15) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 89,3781 | 90,0070 | 90,4962 | 90,5660 | 90,0070 | 89,6576 | 89,3082 | 89,1684
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 10,6219 | 9,9930 | 9,5038 9,4340 9,9930 10,3424 | 10,6918 | 10,8316
Yiizdesi (%)

Cizelge 3.17. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%15) (k=9...15)

k
Yil e k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
iizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 88,7491 88,6094 88,6792 88,9588 88,7491 88,8190 88,7491
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 11,2509 11,3906 11,3208 11,0412 11,2509 11,1810 11,2509
Yiizdesi (%)

% "k" Degerine Baglh Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.41. “k” degerine bagli basar1 yiizdesi degisimi (%15) (ikili)
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%20 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi tizerinde k-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yonteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma bagar1 yiizdeleri Cizelge 3.18 ve Cizelge 3.19’dadr.
En basarili sonucun % 90,8836 ile k = 4 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.
“k” degerine bagl olarak algoritma basar1 ylizdesinin degisimi Sekil 3.42°dedir.

Cizelge 3.18. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%20) (k=1...8)

Yiizde Degeri

k

k=1

k=2

k=3

k=4

k=5

k=6

k=7

k=8

Dogru
Smmiflandirma

89,0603

90,3226

90,6732

90,8836

90,6732

90,9537

90,8135

90,6732

Yiizdesi (%)

Yanhs
Smmiflandirma
Yiizdesi (%)

10,9397 | 9,6774 | 9,3268 | 9,1164 9,3268 9,0463 9,1865 9,3268

Cizelge 3.19. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%20) (k=9...15)

k

k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15

Yiizde Degeri

Dogru
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

90,4628 90,3226 90,3927 90,3927 90,5330 90,6031 90,5330

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

9,5372 9,6774 9,6073 9,6073 9,4670 9,3969 9,4670

% "k" Degerine Baglh Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.42. “k” degerine bagli basar1 yiizdesi degisimi (%20) (ikili)
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%25 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi lizerinde K-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yonteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.20 ve Cizelge 3.21°dedir.
En basarili sonucun % 91,8353 ile k = 6 ve k = 7 oldugu durumda elde edilmistir.
“k” degerine bagl olarak algoritma basar1 yiizdesi degisimi Sekil 3.43’tedir.

Cizelge 3.20. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%25) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 90,2303 | 90,9979 | 91,3468 | 91,4864 | 91,7655 | 91,8353 | 91,8353 | 91,7655
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 9,7697 9,0021 | 8,6532 8,5136 8,2345 8,1647 8,1647 8,2345
Yiizdesi (%)

Cizelge 3.21. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%25) (k=9...15)

k

Vi P k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
iizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 91,6957 91,6260 91,5562 91,4864 91,6260 91,5562 91,4864
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 8,3043 8,3740 8,4438 8,5136 8,3740 8,4438 8,5136
Yiizdesi (%)

% "k" Degerine Bagl Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.43. “k” degerine bagli basar1 yiizdesi degisimi (%25) (ikili)
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%30 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi lizerinde K-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yonteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.22 ve Cizelge 3.23’tedir.
En basarili sonucun %90,7368 ile k = 10 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.
“k” degerine bagl olarak algoritma basar1 yilizdesinin degisimi Sekil 3.44’tedir.

Cizelge 3.22. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%30) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 89,5439 | 89,8947 | 89,8246 | 89,9649 | 90,1053 | 90,3158 | 90,4561 | 90,5965
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siiflandirma 10,4561 | 10,1053 | 10,1754 | 10,0351 9,8947 9,6842 9,5439 9,4035

Yiizdesi (%)

Cizelge 3.23. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%30) (k=9...15)

— * k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri
Dogru
Siiflandirma 90,5965 90,7368 90,5965 90,5965 90,5965 90,5965 90,5965
Yiizdesi (%)
Yanhs
Siiflandirma 9,4035 9,2632 9,4035 9,4035 9,4035 9,4035 9,4035
Yiizdesi (%)
% "k" Degerine Baglh Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.44. “k” degerine bagh basar1 yiizdesi degisimi (%30) (ikili)
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%35 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi lizerinde K-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yonteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 24 ve Cizelge 25°te
verilmistir. En basarili sonucun % 91,6783 ile k = 2 ve k = 15 oldugu durumlarda

elde edilmistir. “k” degerine bagli algoritma basar1 yiizdesi degisimi Sekil 3.45 tedir.

Cizelge 3.24. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%35) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 91,6084 | 91,6783 | 91,4685 | 91,4685 | 91,4685 | 91,4685 | 91,4685 | 91,4685
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 8,3916 8,3217 | 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315
Yiizdesi (%)

Cizelge 3.25. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%35) (k=9...15)

Kk
—~ k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri
Dogru
Siiflandirma 91,4685 91,4685 91,4685 91,4685 91,4685 91,4685 91,6783
Yiizdesi (%)
Yanhs
Siiflandirma 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,5315 8,3217
Yiizdesi (%)
% "k" Degerine Baglh Basar Yiizdesi Degisimi
91,7
91,6783 1,6783
91,65 /\ y

91,6 Aﬁ”“‘\ I
91 5,5 \ I
| \

91,5 I
W 91,4685
91,45
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Sekil 3.45. “k” degerine bagli basar1 yiizdesi degisimi (%35) (ikili)




%40 orani ile elde edilen veri kiimesi
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E-ticaret sitelerinin en az %40’inda ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak

elde edilen egitim verisi lizerinde K-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yonteminin

uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157

degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.36 ve Cizelge 3.37°de

verilmistir. Sonucun % 78,8612 ile 1-15 arasindaki tiim k degerleri i¢in elde edildigi

goriilmiistiir. “k” degerine bagh algoritma basar1 yiizdesi degisimi Sekil 3.46’dadur.

Cizelge 3.26. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%40) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri

k=1

k=2

k=3

k=4

k=5

k=6

k=7

k=8

Dogru
Smmiflandirma
Yiizdesi (%)

72,8612

72,8612

72,8612

72,8612

72,8612

72,8612

72,8612

72,8612

Yanhs
Smmiflandirma
Yiizdesi (%)

27,1388

27,1388

27,1388

27,1388

27,1388

27,1388

27,1388

27,1388

Cizelge 3.27. Dinamik ¢alisma K-NN ikili agirliklandirma sonucu (%40) (k=9...15)

k
Yiizde Degeri

k=9

k=10

k=11

k=12

k=13

k=14

k=15

Dogru
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

72,8612

72,8612

72,8612

72,8612

72,8612

72,8612

72,8612

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

27,1388

27,1388

27,1388

27,1388

27,1388

27,1388

27,1388

%
80

"k" Degerine Bagl Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.46. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%40) (ikili)
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K-NN algoritmast ikili agirliklandirma igin sonuglarin karsilastiriimast

Egitim verisi iizerinde k-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yontemi icin farkli
oranlarin kullanilmasiyla elde edilen sonuglarin karsilagtirilmasi Cizelge 3.28’de
verilmistir. En basarili sonucun %91,8353 basariyla %25 ve k = 7 oldugu durumda

elde edildigi gzlemlenmistir.

Cizelge 3.28. k-NN ikili i¢in sonuglarin karsilagtirilmasi

Yiizde
Olgitt Degeri 0% 5% 10% 15% 20% 25% 30% 35% 40%
"Basa.rl 83,6312 | 87,108 | 88,7648 | 90,5660 | 90,8836 | 91,8353 | 90,7368 | 91,6783 | 78,8612
Yiizdesi (%)
k Degeri 2 2 3 4 4 7 10 2,15 1-15

K-NN algoritmasi TF agirlikliklandirma yontemi

Egitim verisi lizerinde k-NN algoritmasi TF agirliklandirma yontemi %0, %5, %10,

%15, %20, %25, %30, %35 ve %40 degerleri ile uygulanmaistir.

%0 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %0’1nda ortak olarak gegen kelimeler yani tiim kelimeler
dikkate almmarak elde edilen egitim verisi lizerinde k-NN algoritmasi TF
agirliklandirma yonteminin uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8, 9,
10, 11, 12, 13, 14 ve 15” degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge
3.29 ve Cizelge 3.30°da verilmistir.

En basarili sonucun % 85,2752 ile k = 2 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.
“k” degerine bagh olarak algoritma basar1 ylizdesinin degisimi Sekil 3.47°de

verilmistir.
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Cizelge 3.29. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%0) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri

k=1

k=2

k=3 k=4

k=5

k=6

k=7

k=8

Dogru
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

83,7026

85,2752

80,7005 | 81,9157

79,1994

80,3431

77,7698

78,1987

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

16,2974

14,7248

19,2995 | 18,0843

20,8006

19,6569

22,2302

21,8013

Cizelge 3.30. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%0) (k=9...15)

k
Yiizde Degeri

k=9

k=10

k=11

k=12

k=13

k=14

k=15

Dogru
Smmiflandirma
Yiizdesi (%)

76,8406

77,1265

75,9828

76,5547

75,4110

75,6254

74,3388

Yanhs
Smmiflandirma
Yiizdesi (%)

23,1594

22,8735

24,0172

23,4453

24,5890

24,3746

25,6612

%

"k" Degerine Bagli Basan Yuzdesi Degigimi
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_{(\85,2752
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Sekil 3.47. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%0) (TF)

95 orant ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak gecen kelimeler dikkate almarak elde

edilen egitim verisi lizerinde k-NN algoritmasi TF agirliklandirma yonteminin

uygulanmasida “k” degeri icin “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157

degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.31 ve Cizelge 3.32°de

verilmistir.
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Cizelge 3.31. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%5) (k=1...8)

Yiizde Degeri

k
k=1

k=2

k=3

k=4

k=5

k=6

k=7

k=8

Dogru

Siniflandirma

Yiizdesi (%)

86,5505

87,8049

84,7387

86,5505

84,7387

85,2265

83,6237

84,4599

Yanhs

Siniflandirma

Yiizdesi (%)

13,4495

12,1951

15,2613

13,4495

15,2613

14,7735

16,3763

15,5401

Cizelge 3.32. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%5) (k=9...15)

Yiizde Degeri

k
k=9

k=10

k=11

k=12

k=13

k=14

k=15

Dogru

Smmiflandirma

Yiizdesi (%)

83,0662

83,9721

82,439

83,1359

81,8815

82,2997

80,9756

Yanhs

Smmiflandirma

Yiizdesi (%)

16,9338

16,0279

17,561

16,8641

18,1185

17,7003

19,0244

En basarili sonucun % 87,8049 ile k = 2 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.

“k” degerine bagh olarak algoritma basar1 yiizdesinin degisimi Sekil 3.48°de

verilmistir.

%
90

"k" Degerine Bagl Basan Yuzdesi Degigimi

88

86

87,8049
86,5505

84

82

80,9756

80

78

e Y (jzde...

76
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7

8

9 10 11 12 13

14 15 g

Sekil 3.48. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%5) (TF)
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%10 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %10’unda ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmast TF agirliklandirma ydnteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.33 ve Cizelge 3.34°te
verilmistir. En basarili sonucun % 89,1137 ile k = 4 oldugu durumda elde edildigi
gorilmiistlir. “k” degerine bagli olarak algoritma basar1 ylizdesinin degisimi Sekil

3.49°da verilmistir.

Cizelge 3.33. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%10) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 88,8346 | 89,7418 | 88,2763 | 89,1137 | 87,7879 | 88,7648 | 87,3692 | 88,0670
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 11,1654 | 10,2582 | 11,7237 | 10, 8863 | 12,2121 | 11,2352 | 12,6308 | 11,9330
Yiizdesi (%)

Cizelge 3.34. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%210) (k=9...15)

k

. k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri
Dogru
Simiflandirma 87,4389 87,7181 86,7411 87,0202 86,6713 86,8807 86,8109
Yiizdesi (%)
Yanhs

Siiflandirma 12,5611 12,2819 13,2589 12,9798 13,3287 13,1193 13,1891
Yiizdesi (%)

% "k" Degerine Bagl Basar Yiizdesi Degisimi
90 AJMB
89 - 88,8346 Mﬂms
88,2763
88 87,7879 g 87,7181
87,3692 438
87 7411 e 6,8109
86
==Y (jzde. ..
85
1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15k

Sekil 3.49. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%10) (TF)
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%15 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmast TF agirliklandirma ydnteminin
uygulanmasida “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8,9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.35 ve Cizelge 3.36’da
verilmistir. En basarili sonucun % 91,5444 ile k = 4 oldugu durumda elde edildigi
gorilmiistiir. “k” degerine bagl olarak algoritma basar1 ylizdesinin degisimi Sekil

50°de verilmistir.

Cizelge 3.35. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%15) (k=1...8)

k

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Yiizde Degeri

Dogru
Smmiflandirma
Yiizdesi (%)

90,3564 | 90,7757 | 90,2166 | 91,5444 | 90,7757 | 91,4046 | 90,6359 | 90,8456

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

9,6436 | 9,2243 | 9,7834 | 8,4556 9,2243 8,5954 9,3641 9,1544

Cizelge 3.36. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%15) (k=9...15)

k
Vil ~ k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
iizde Degeri
Dogru
Siiflandirma 90,2865 90,6359 90,0769 90,0769 89,3082 89,5178 89,3781
Yiizdesi (%)
Yanhs
Siiflandirma 9,7135 9,3641 9,9231 9,9231 10,6918 10,4822 10,6219
Yiizdesi (%)
% "k" Degerine Bagh Basar Yuizdesi Degisimi
92
91 -
90 90,2166
9,3781
89
Y (]
88 Uzde
1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15k

Sekil 3.50. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%15) (TF)
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%20 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmast TF agirliklandirma ydnteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.37 ve Cizelge 3.38’dedir.
En basarili sonucun % 91,5849 ile k = 4 ve k = 6 oldugu durumda elde edildigi
goriilmiistiir. “k” degerine bagl algoritma basar1 yilizdesi degisimi Sekil 3.51 dedir.

Cizelge 3.37. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%20) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 90,4628 | 89,9018 | 91,0238 | 91,5849 | 91,0238 | 91,5849 | 91,0940 | 91,5147
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 9,5372 | 10,0982 | 8,9762 8,4151 8,9762 8,4151 8,9060 8,4853
Yiizdesi (%0)

Cizelge 3.38. Dinamik ¢alisma k-NN TF agirliklandirma sonucu (%20) (k=9...15)

k
—~ k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri

Dogru
Siiflandirma 91,2342 91,5147 91,3745 91,4446 91,0940 91,3745 91,0940
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 8,7658 8,4853 8,6255 8,5554 8,9060 8,6255 8,9060
Yiizdesi (%)

% "k" Degerine Bagli Basan Yuzdesi Degigimi

92
91,5 -
91 nnnnnnnnnnnn Y . 91,094

90,5 wzy
90

¥ 89,9018

91,5849

89,5
89

e Y (izde. ..

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15k

Sekil 3.51. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%20) (TF)
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%25 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmast TF agirliklandirma ydnteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.39 ve Cizelge 3.40’tadur.
En basarili sonucun % 91,4166 ile k = 10 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.
“k” degerine bagl algoritma basar1 ylizdesinin degisimi Sekil 3.52dedir..

Cizelge 3.39. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%25) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 90,0907 | 89,4627 | 90,6490 [ 90,5792 | 91,2073 | 90,9281 | 90,7188 | 90,9281
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siiflandirma 9,9093 | 10,5373 | 9,3510 9,4208 8,7927 9,0719 9,2812 9,0719

Yiizdesi (%)

Cizelge 3.40. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%25) (k=9...15)

T~ k k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 91,3468 91,4166 91,2770 91,2770 90,9979 90,9281 90,9979
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 8,6532 8,5834 8,7230 8,7230 9,0021 9,0719 9,0021

Yiizdesi (%)

% "k" Degerine Bagl Basar Yiizdesi Degisimi

92
91,5
91

90,5 =
90 i 5‘900907 /

89,5 89,4627

89

88,5
88

e Y (izde...

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15 k

Sekil 3.52. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%25) (TF)
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%30 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmast TF agirliklandirma ydnteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.41 ve Cizelge 3.42dedir.
En basarili sonucun % 91,0175 ile k = 8 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.
“k” degerine bagl olarak algoritma basar1 yilizdesinin degisimi Sekil 3.53 tedir.

Cizelge 3.41. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%30) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 86,7368 | 85,6140 | 90,1053 | 89,0526 | 90,0351 | 90,2456 | 90,9474 | 91,0175
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siiflandirma 13,2632 | 14,3860 | 9,8947 | 10,9474 9,9649 9,7544 9,0526 8,9825

Yiizdesi (%0)

Cizelge 3.42. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%30) (k=9...15)

k
o~ k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 90,8772 90,5263 90,3860 90,3860 90,3158 90,5263 90,3860
Yiizdesi (%)

Yanhs
Smiflandirma 9,1228 9,4737 9,6140 9,6140 96842 | 94737 | 96140
Yiizdesi (%)
% "k" Degerine Bagl Basar Yiizdesi Degisimi

83
82
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Sekil 3.53. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%30) (TF)



%35 orani ile elde edilen veri kiimesi
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E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak

elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmast TF agirliklandirma ydnteminin

uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157

degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.43 ve Cizelge 3.44 tedir.

En basarili sonucun % 91,3986 ile k = 15 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.

“k” degerine bagli olarak algoritma basar1 yiizdesinin degisimi Sekil 3.54 tedir.

Cizelge 3.43. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%35) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri

k=1

k=2

k=3

k=4

k=5

k=6

k=7

k=8

Dogru
Smmiflandirma
Yiizdesi (%)

88,1119

87,9021

90,1399

89,6503

90,4895

90,2098

90,7692

90,7692

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

11,8881

12,0979

9,8601

10,3497

9,5105

9,7902

9,2308

9,2308

Cizelge 3.44. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%35) (k=9...15)

k
Yiizde Degeri

k=9

k=10

k=11

k=12

k=13

k=14

k=15

Dogru
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

90,8392

90,9091

91,3287

90,9790

91,1189

90,9790

91,3986

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

9,1608

9,0909

8,6713

9,0210

8,8811

9,0210

8,6014

%

"k" Degerine Bagl Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.54. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%35) (TF)
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%40 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %40’mnda ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmast TF agirliklandirma ydnteminin
uygulanmasinda “k” degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5, 6,7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 157
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge 3.45 ve Cizelge 3.46’dadur.
En basarili sonucun % 75,7363 ile k = [2, 14 ve 15] oldugu durumlarda elde edildigi
goriilmiistiir. “k” degerine bagli algoritma basar1 yilizdesi degisimi Sekil 3.55’tedir..

Cizelge 3.45. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%40) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 75,0351 | 75,7363 | 75,5961 | 75,5259 | 75,3857 | 75,3857 | 75,3857 | 75,5961
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siiflandirma 24,9649 | 24,2637 | 24,4039 | 24,4741 | 24,6143 | 24,6143 | 24,6143 | 24,4039

Yiizdesi (%)

Cizelge 3.46. Dinamik ¢alisma K-NN TF agirliklandirma sonucu (%40) (k=9...15)

k
- = k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
iizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,7363 75,7363
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 24,4039 24,4039 24,4039 24,4039 24,4039 24,2637 24,2637
Yiizdesi (%)

% "k" Degerine Baglh Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.55. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%40) (TF)
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K-NN algoritmast TF agwrliklandirma i¢in sonuglarin karsilagtirilmasi

Egitim verisi iizerinde k-NN algoritmast TF agirliklandirma yontemi i¢in farkl
oranlarin kullanilmasiyla elde edilen sonuglarin karsilastirilmasi Cizelge 3.47°de
verilmistir. En basarili sonucun %91,5849 basariyla %20 ve k = 4 oldugu durumda

elde edildigi gbzlemlenmistir.

Cizelge 3.47. k-NN TF agirliklandirma igin sonuglarin karsilastiriimasi

Yuzde

Sleiit Degerif  (09p 5% 10% 15% 20% 25% 30% 35% 40%
cil

Basan

. . 85,2752 | 87,8049 | 89,1137 | 91,5444 | 91,5849 | 91,4166 | 91,0175 | 91,3986 | 75,7363
Yiizdesi (%)

k Degeri 2 2 4 4 4 10 8 15 2,14,15

K-NN algoritmasi TF-IDF agirlikliklandirma yontemi

Egitim verisi iizerinde k-NN algoritmas1 TF-IDF agirliklandirma yontemi %0, %5,

%10, %15, %20, %25, %30, %35 ve %40 degerleri ile uygulanmistir.

%0 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %0’1nda ortak olarak gegen kelimeler yani tiim kelimeler
dikkate almnarak elde edilen egitim verisi lizerinde k-NN algoritmas1 TF-IDF
agirliklandirma yonteminin uygulanmasinda “k degeri i¢in “1, 2, 3, 4, 5,6, 7, 8, 9,
10, 11, 12, 13, 14 ve 15 degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yiizdeleri Cizelge
3.48 ve Cizelge 3.49°da verilmistir.

Cizelge 3.48. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%0) (k=1...8)

I k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Yiizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 83,7026 | 85,2752 | 80,7005 | 81,9157 | 79,1994 | 80,3431 | 77,7698 | 78,1987
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 16,2974 | 14,7248 | 19,2995 | 18,0843 | 20,8006 | 19,6569 | 22,2302 | 21,8013
Yiizdesi (%)
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Cizelge 3.49. Dinamik ¢alisma K-NN TF-IDF agirliklandirma (%0) (k=9...15)

—~ k k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 76,8406 77,1265 75,9828 76,5547 75,4110 75,6254 74,3388
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 23,1594 22,8735 24,0172 23,4453 24,5890 24,3746 25,6612
Yiizdesi (%)

En bagarili sonucun % 85,2752 ile k = 2 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.
“k” degerine bagh olarak algoritma basar1 yilizdesinin degisimi Sekil 3.56°da

verilmistir.

% "k" Degerine Bagli Basan Yuzdesi Degigimi

88
86

84 —/\\
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1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15 g

Sekil 3.56. “k” degerine bagli basar1 yiizdesi degisimi (%0) (TF-IDF)

95 orant ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %5’inde ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak elde
edilen egitim verisi lizerinde k-NN algoritmas1 TF-IDF agirliklandirma yonteminin
uygulanmasida “k” degeri icin “1, 2, 3, 4, 5, 6, 7, 8, 9, 10, 11, 12, 13, 14 ve 15
degerleri denenmistir. Algoritma basar1 yilizdeleri Cizelge 3.50 ve Cizelge 3.51°de

verilmistir.
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Cizelge 3.50. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%5) (k=1...8)

k
Yiizde Degord k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8
Dogru
Siniflandirma 86,5505 | 87,8049 | 84,7387 | 86,5505 | 84,7387 | 85,2265 | 83,6237 | 84,4599
Yiizdesi (%)
Yanhs
Siniflandirma 13, 495 | 12,1951 | 15,2613 | 13,4495 | 15,2613 | 14,7735 | 16,3763 | 15,5401
Yiizdesi (%)
Cizelge 3.51. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%5) (k=9...15)
~ K k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri
Dogru
Siiflandirma 83,0662 83,9721 82,439 83,1359 81,8815 82,2997 80,9756
Yiizdesi (%)
Yanhs
Siiflandirma 16,9338 16,0279 17,561 16,8641 18,1185 17,7003 19,0244
Yiizdesi (%)

En basarili sonucun % 87,8049 ile k = 2 oldugu durumda elde edildigi goriilmiistiir.

“k” degerine bagl olarak algoritma basar1 yilizdesinin degisimi Sekil 3.57’de

verilmistir.

%
90

"k" Degerine Bagl Basan Yuzdesi Degigimi
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Sekil 3.57. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%5) (TF-1DF)




90

%10 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %10’unda ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmasi TF-IDF agirliklandirma
yonteminin uygulanmasida “k” degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8,9, 10, 11, 12, 13, 14
ve 157 degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.52 ve Cizelge
3.53’dedir. En basarili sonucun % 89,1137 ile k = 4 oldugu durumda elde edildigi
goriilmiistiir. “k” degerine bagl algoritma basar1 ylizdesi degisimi Sekil 3.58dedir.

Cizelge 3.52. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%10) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 88,8346 | 89,7418 | 88,2763 | 89,1137 | 87,7879 | 88,7648 | 87,3692 | 88,0670
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siiflandirma 11,1654 | 10,2582 | 11,7237 | 10,8863 | 12,2121 | 11,2352 | 12,6308 | 11,9330

Yiizdesi (%)

Cizelge 3.53. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%10) (k=9...15)

B k k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 87,4389 87,7181 86,7411 87,0202 86,6713 86,8807 86,8109
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 12,5611 12,2819 13,2589 12,9798 13,3287 13,1193 13,1891

Yiizdesi (%)

% "k" Degerine Bagl Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.58. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%10) (TF-IDF)




%15 orani ile elde edilen veri kiimesi
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E-ticaret sitelerinin en az %15’inde ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak

elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmasi TF-IDF agirliklandirma

yonteminin uygulanmasida “k” degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8,9, 10, 11, 12, 13, 14

ve 157 degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.54 ve Cizelge
3.55’tedir. En basarili sonucun % 91,5444 ile k = 4 oldugu durumda elde edildigi

goriilmiistiir. “k” degerine bagh algoritma basar1 yiizdesi degisimi Sekil 3.59’dadr.

Cizelge 3.54. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%15) (k=1...8)

Yiizde Degeri

k

k=1

k=2

k=3 k=4

k=5

k=6

k=7

k=8

Dogru
Simiflandirma
Yiizdesi (%)

90,3564

90,7757

90,2166 | 91,5444

90,7757

91,4046

90,6359

90,8456

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

9,6436

9,2243

9,7834 | 8,4556

9,2243

8,5954

9,3641

9,1544

Cizelge 3.55. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%15) (k=9...15)

Yiizde Degeri

k

k=9

k=10

k=11

k=12

k=13

k=14

k=15

Dogru
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

90,2865

90,6359

90,0769

90,0769

89,3082

89,5178

89,3781

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

9,7135

9,3641

9,9231

9,9231

10,6918

10,4822

10,6219

%
92

"k" Degerine Baglh Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.59. “k” degerine bagli basar1 yiizdesi degisimi (%15) (TF-IDF)
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%20 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmasi TF-IDF agirliklandirma
yonteminin uygulanmasida “k” degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8,9, 10, 11, 12, 13, 14
ve 157 degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.56 ve Cizelge
3.57°de verilmistir. En basarili sonucun % 91,5849 ile k = 4 ve k = 6 oldugu
durumda elde edildigi goriilmiistiir. “k™” degerine bagli olarak algoritma basari

ylizdesinin degisimi Sekil 3.60’ta verilmistir.

Cizelge 3.56. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%20) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 90,4628 | 89,9018 | 91,0238 | 91,5849 | 91,0238 | 91,5849 | 91,0940 | 91,5147
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 9,5372 | 10,0982 | 8,9762 8,4151 8,9762 8,4151 8,9060 8,4853
Yiizdesi (%)

Cizelge 3.57. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%20) (k=9...15)

Kk
Vi —~ k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
iizde Degeri
Dogru
Siiflandirma 91,2342 91,5147 91,3745 91,4446 91,0940 91,3745 91,0940
Yiizdesi (%)
Yanhs
Siiflandirma 8,7658 8,4853 8,6255 8,5554 8,9060 8,6255 8,9060
Yiizdesi (%)
% "k" Degerine Bagh Basar Yuzdesi Degisimi
92
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91 /
90,5 90.Abzy
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Sekil 3.60. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%20) (TF-IDF)
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%25 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmasi TF-IDF agirliklandirma
yonteminin uygulanmasida “k” degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8,9, 10, 11, 12, 13, 14
ve 157 degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.58 ve Cizelge
3.59°dadir. En basarilt sonucun % 91,4166 ile k = 10 oldugu durumda elde edildigi
goriilmiistiir. “k” degerine bagl algoritma basar1 yilizdesi degisimi Sekil 3.61’dedir

Cizelge 3.58. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%25) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 90,0907 | 89,4627 | 90,6490 [ 90,5792 | 91,2073 | 90,9281 | 90,7188 | 90,9281
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 9,9093 | 10,5373 | 9,3510 9,4208 8,7927 9,0719 9,2812 9,0719
Yiizdesi (%)

Cizelge 3.59. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%25) (k=9...15)

B , k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri

Dogru
Siniflandirma 91,3468 91,4166 91,2770 91,2770 90,9979 90,9281 90,9979
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 8,6532 8,5834 8,7230 8,7230 9,0021 9,0719 9,0021
Yiizdesi (%)

% "k" Degerine Baglh Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.61. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%25) (TF-IDF)
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%30 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %30’unda ortak olarak gecen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmasi TF-IDF agirliklandirma
yonteminin uygulanmasida “k” degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8,9, 10, 11, 12, 13, 14
ve 157 degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.60 ve Cizelge
3.61’dedir. En basarili sonucun % 91,0175 ile k = 8 oldugu durumda elde edildigi
goriilmiistiir. “k” degerine bagl algoritma basar1 ylizdesi degisimi Sekil 3.62°dedir.

Cizelge 3.60. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%30) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 86,7368 | 85,6140 | 90,1053 | 89,0526 | 90,0351 | 90,2456 | 90,9474 | 91,0175
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siiflandirma 13,2632 | 14,3860 | 9,8947 | 10,9474 9,9649 9,7544 9,0526 8,9825

Yiizdesi (%)

Cizelge 3.61. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%30) (k=9...15)

k
vii ~ k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
iizde Degeri
Dogru
Siiflandirma 90,8772 90,5263 90,3860 90,3860 90,3158 90,5263 90,3860
Yiizdesi (%)
Yanhs
Siiflandirma 9,1228 9,4737 9,6140 9,6140 9,6842 9,4737 9,6140
Yiizdesi (%)
% "k" Degerine Bagl Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.62. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%30) (TF-IDF)
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%35 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %35’inde ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmasi TF-IDF agirliklandirma
yonteminin uygulanmasida “k” degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8,9, 10, 11, 12, 13, 14
ve 157 degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.62 ve Cizelge
3.63’tedir. En basarili sonucun % 91,3986 ile k = 15 oldugu durumda elde edildigi
goriilmiistiir. “k” degerine bagl algoritma basar1 yiizdesi degisimi Sekil 3.63tedir.

Cizelge 3.62. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%35) (k=1...8)

k
Yiizde Degeri k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Dogru
Siiflandirma 88,1119 | 87,9021 | 90,1399 [ 89,6503 | 90,4895 | 90,2098 | 90,7692 | 90,7692
Yiizdesi (%)

Yanhs
Siniflandirma 11,8881 | 12,0979 | 9,8601 | 10,3497 9,5105 9,7902 9,2308 9,2308
Yiizdesi (%)

Cizelge 3.63. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%35) (k=9...15)

k
vii ~ k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
iizde Degeri
Dogru
Siiflandirma 90,8392 90,9091 91,3287 90,9790 91,1189 90,9790 91,3986
Yiizdesi (%)
Yanhs
Siiflandirma 9,1608 9,0909 8,6713 9,0210 8,8811 9,0210 8,6014
Yiizdesi (%)
% "k" Degerine Baglh Basar Yiizdesi Degisimi
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Sekil 3.63. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%35) (TF-IDF)
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%40 orani ile elde edilen veri kiimesi

E-ticaret sitelerinin en az %40’inda ortak olarak gegen kelimeler dikkate alinarak
elde edilen egitim verisi iizerinde k-NN algoritmasi TF-IDF agirliklandirma
yonteminin uygulanmasida “k” degeri i¢in “1, 2, 3,4, 5,6, 7, 8,9, 10, 11, 12, 13, 14
ve 157 degerleri denenmistir. Algoritma basar1 ylizdeleri Cizelge 3.64 ve Cizelge
3.65’te verilmistir. En basarili sonucun % 75,7363 ile k = [2, 14 ve 15] oldugu
durumlarda elde edildigi goriilmiistiir. “k” degerine bagli olarak algoritma basari

ylizdesinin degisimi Sekil 3.64’te verilmistir.

Cizelge 3.64. Dinamik ¢calisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%40) (k=1...8)

k

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8

Yiizde Degeri

Dogru
Smmiflandirma
Yiizdesi (%)

75,0351 | 75,7363 | 75,5961 | 75,5259 | 75,3857 | 75,3857 | 75,3857 | 75,5961

Yanhs
Siniflandirma
Yiizdesi (%)

24,9649 | 24,2637 | 24,4039 | 24,4741 | 24,6143 | 24,6143 | 24,6143 | 24,4039

Cizelge 3.65. Dinamik ¢alisma k-NN TF-IDF agirliklandirma (%40) (k=9...15)

—~ ) k=9 k=10 k=11 k=12 k=13 k=14 k=15
Yiizde Degeri
Dogru
Siiflandirma 75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,5961 75,7363 75,7363
Yiizdesi (%)
Yanhs
Siiflandirma 24,4039 24,4039 24,4039 24,4039 24,4039 24,2637 24,2637
Yiizdesi (%)
% "k" Degerine Bagh Basar Yuzdesi Degisimi
75,8 P 5,7363
75,6 1 ? g\m 75,5250 / ‘
75,4 I 75,3857
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Sekil 3.64. “k” degerine bagl basar1 yiizdesi degisimi (%40) (TF-IDF)



97

K-NN algoritmast TF-IDF agwrliklandirma i¢in sonuglarin karsilagtirilmasi

Egitim verisi lizerinde k-NN algoritmas1 TF-IDF agirliklandirma yontemi i¢in farkl
oranlarin kullanilmasiyla elde edilen sonuglarin karsilastirilmas: Cizelge 3.66°ta
verilmistir. En basarili sonucun %91,5849 basariyla %20 ve k = 4 oldugu durumda

elde edildigi gézlemlenmistir.

Cizelge 3.66. k-NN TF-IDF agirliklandirma i¢in sonuglarin karsilastirilmasi

Yiizde
Oliit Degeri| 0% 5% 10% 15% 20% 25% 30% 35% 40%
Basan

. . 85,2752 | 87,8049 | 89,1137 | 91,5444 | 91,5849 | 91,4166 | 91,0175 | 91,3986 | 75,7363
Yiizdesi (%)

k Degeri 2 2 4 4 4 10 8 15 2,14,15

Naive Bayes algoritmasi ikili agirliklandirma (Multi-variate model

E-ticaret sitelerinin en az %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30, %35, %40’ mda ortak
olarak gegen kelimelerin anahtar sozliigli olusturmada kullanilmasi ile elde edilen
egitim kiimesi iizerinde Naive Bayes algoritmasi ikili agirliklandirma ydntemi
kullanilmistir. Egitim kiimesinin vektér uzay modeline ait kesitler verilmisti (Bkz.
Sekil 3.8-3.16). Naive Bayes basar ylizdeleri Cizelge 3.67°de verilmistir. En basarili
sonucun % 90,7188 ile e-ticaret sitelerinin en az %25’inde ortak olarak gegen
kelimelerin dikkate alinmasiyla olusturulan egitim kiimesi kullanildiginda elde

edildigi goriilmiistiir.

Cizelge 3.67. Dinamik ¢alisma Naive Bayes ikili agirliklandirma yontemi sonucu

Kelime

Yiizdesi| 900 %5 %10 %15 %20 %25 %30 %35 %40

Algoritma Yiizdesi

Naive Bayes
(ikili)
Dogru 85,2037 | 86,5505 | 88,2066 | 90,3564 | 89,9719 | 90,7188 | 88,8421 90,4196 | 72,8612

Sinmiflandirma

Yiizdesi (%)

Naive Bayes
(ikili)
Yanhs 14,7963 | 13,4495| 11,7934 | 9,6436 | 10,0281 9,2812 |11,1579| 9,5804 | 27,1388

Siniflandirma

Yiizdesi (%)
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Naive Bayes algoritmasi TF agirliklandirma (Multinominal model)

E-ticaret sitelerinin en az %0, %5, %10, %15, %20, %25, %30, %35, %40’ mnda ortak
olarak gecen kelimelerin anahtar sozIigii olusturmada kullanilmasi ile elde edilen
egitim kiimesi iizerinde Naive Bayes algoritmasi TF agirliklandirma yOntemi
kullanilmugtir. Egitim kiimesinin vektdr uzay modeline ait kesitler verilmisti (Bkz.
Sekil 3.17-3.25). Naive Bayes basar1 yilizdeleri Cizelge 3.68’da verilmistir. En
basarilt sonucun % 90,7433 ile e-ticaret sitelerinin en az %20’sinde ortak olarak
gecen kelimelerin dikkate alinmasiyla olusturulan egitim kiimesi kullanildiginda elde

edildigi goriilmiistiir.

Cizelge 3.68. Dinamik ¢alisma Naive Bayes TF agirliklandirma yontemi sonucu

Kelime

Yiizdesi| %00 %5 %10 %15 %20 %25 %30 %35 %40

Algoritma Yiizdesi

Naive Bayes (TF)
Dogru
Simiflandirma
Yiizdesi (%)

88,1344 [ 88,7805 | 90,3001 [ 90,3564 | 90,7433 | 89,4627 | 88,2807 | 88,7413 | 52,8050

Naive Bayes (TF)
Yanhs
Simiflandirma
Yiizdesi (%)

11,8656 | 11,2195| 9,6999 | 9,6436 | 9,2567 | 10,5373 | 11,7193 | 11,2587 | 47,1950

3.6. Statik ve Dinamik Cahsma Sonug¢larimin Karsilastirilmasi

Statik calismada uygulanan yontemlerden k-NN algoritmasi i¢in ikili (k=3), TF
(k=4) ve TF-IDF (k=4) ile Naive Bayes algoritmasi i¢in ikili ve TF agirliklandirma
yontemi sonuglar1 Cizelge 3.69°da karsilagtirilmigtir. En basarili sonug K-NN
algoritmast TF ve TF-IDF agirliklandirma yontemleri ile %92,2790 olarak elde
edilmistir. Dinamik ¢aligmada uygulanan yontemlerden k-NN algoritmasi i¢in ikili
(k=6,7), TF (k=4) ve TF-IDF (k=4) ile Naive Bayes algoritmasi i¢in ikili ve TF
agirliklandrma yontemi sonuclar1 Cizelge 3.70°te karsilastirilmistir. En basarili
sonuca k-NN algoritmasi ikili agirliklandirma yonteminin %25 orani ile elde edilen
veri lizerinde uygulanmasi ile %91,8353 olarak k = 6 ya da k = 7 oldugu durumda

ulagilmistir.
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. Algoritma k-NN k-NN k-NN Naive Bayes | Naive Bayes
Olciit kili (k=3) TF (k=4) | TF-1DF (k=4) ikdli TF
Dogru Simflandirma | g, 4643 92,2970 92,2970 90,9091 90,7009

Yiizdesi (%)
Yanhs Siniflandirma
Viadest (%0 8,5357 8,1888 7,7030 9,0909 9,2991
Dogru Sumflandirma 1318 1330 1330 1310 1307
Sayis1
Yanhs Simflandirma 123 111 111 131 134
Sayis1
TP Oram 0,819 0,923 0,923 0,909 0,907
FP Oram 0,160 0,079 0,079 0,089 0,095
Kesinlik 0,848 0,923 0,923 0,910 0,907
Hassasiyet 0,819 0,923 0,923 0,909 0,907
F-Olgiitii 0,818 0,923 0,923 0,909 0,907

Cizelge 3.70. Dinamik ¢alisma algoritma sonuglarinin karsilastirilmasi

Algoritma K-NN k-NN k-NN Naive Bayes Naive Bayes
. IKkili TF TF-1DF Ikili TF
Olgiit (k=6,7) (9%025) | (k=4) (%20) | (k=4) (%020) (%25) (%20)
Dogru Simiflandirma | g, g353 91,5849 91,5849 90,7188 90,7433
Yiizdesi (%0)
Yanhs Simflandirma
Yiizdesi (%) 8,1647 8,4151 8,4151 9,2812 9,2567
Dogru Simflandirma 1316 1306 1306 1181 1212
Sayisi
Yanhs Simflandirma 117 120 120 199 168
Sayisi
TP Oram 0,918 0,916 0,916 0,856 0,878
FP Oram 0,086 0,087 0,087 0,140 0,120
Kesinlik 0,919 0,917 0,917 0,859 0,879
Hassasiyet 0,918 0,916 0,916 0,856 0,878
F-Olgiitii 0,918 0,916 0,916 0,856 0,878




100

Statik ve dinamik calismada kullanilan algoritmalarin kiyaslandiginda iki ¢alisma
arasindaki farkin ¢ok az ((% 0,4437) oldugu goriilmiistiir. En basarili sonug statik
anahtar kelimelerin secilmesiyle yapilan statik caligmada egitim verisi lizerinde
K-NN algoritmast TF ve TF-IDF (k=4) agirliklandirma yontemleri uygulanarak
%92,2790 olarak elde edilmistir.

Statik calisma ve dinamik calisma sonuglar1 arasindaki farkin ¢ok az (% 0,4437)
olmasinin sebebi anahtar kelime sozliigliniin olusturulmasi asamasinda statik olan
statik caligmada e-ticaret sitesi sinifini yansitan dogru anahtar kelimelerin se¢ilmis
olmasidir. Statik ¢alismadaki kelimelerin biiyiik bir bolimiiniin dinamik ¢alismadaki
kelimeler tarafindan kapsandigi goriilmiistiir. Eger statik g¢alismanin anahtar
sOzIliglinii olustururken e-ticaret sitelerinde ortak olarak siklikla gectigi diisiiniilen
kelimeler yerine ilgisiz kelimeler se¢ilmis olsaydi modelin basarisinin daha diisiik

oldugu goriilecekti.

Her ne kadar kullanilan veri kiimesine bagh olarak statik calisma dinamik
calismadan daha basarili bir sonug¢ {iretmis olsa da, birbirine ¢ok yakin dogruluk
derecesinde sonuglar elde edilmistir. Statik ¢alisma az bir farkla (% 0,4437) daha iyi
olmasmna ragmen sadece e-ticaret sinifi iizerinde degil, farkli smiflar ic¢in de
uygulanabilirliligi oldugu ve yenilenmeye a¢ik oldugu i¢in gelistirilen uygulama i¢in
dinamik calismanin kullanilmasi tercih edilmistir. Dinamik c¢alismada k-NN
algoritmasi ikili agirliklandirma yonteminin %25 oraniyla elde edilen veri {izerinde
uygulanmast ile %91,8353 olarak k = 7 oldugu durumda en basarili sonuca

ulasilmustir.

Ardindan bu bilgiler dogrultusunda olusturulacak olan egitim modelinin girdi olarak
kullanilacag1 bir uygulama ara yiizii gelistirilmistir. S6z konusu model kullanilarak

ara yiiz ekranina girilecek sitelerin hangi sinifa dahil oldugu sonucuna ulagilacaktir.
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3.7. Uygulama Ara Yiizii

Uygulama ara yiizii Java programlama dili ve SWING® Kiitiiphanesi kullanilarak
yapilmistir. Kullanicinin uygulamay1 kolay bir sekilde kullanabilmesi i¢in sade bir

ara yiiz tasarlanmistir. Uygulama ara yiizii iki ana ekrandan olusmaktadir:

1. Sorgulama ekrani

2. Egitim ekran

3.7.1. Egitim ekram

Egitim ekraninin amaci kullanicinin var olan egitim kiimesine yeni site isimleri ve
bunlara ait smf bilgilerini girerek ekleme yapmasi ve daha sonra “Sorgulama
Ekran1”nda kullanilmak iizere yeni bir egitim modeli olusturmasini saglamaktir. Yeni
egitim modeli, Bolim 3.5’te olusturulan egitim modelini olustururken kullanilan
internet sitelerinin listesine yeni site isimlerinin eklenmesiyle ve modelin bu yeni
listeye gore tekrar egitilmesiyle olusturulmaktadir. Egitim Ekraninin goriintiisii Sekil

3.65’te verilmistir.

(=l [ = [ B [t
Sorgulama Ekrani Egitim Ekrani ]

Egitim verisine ekleme yapmak icin site ismini ve e-ticaret sitesi olup olmadg bilgisini giriniz.

SITE ADI E-TICARET SITESI E-TICARET SITESI DEGIL Satir Ekle |
&4 O
Ortak Kelime Ylzdesi: % Modeli Yeniden Egit |

Sekil 3.65. Uygulama egitim ekrani goriintlisii

! SWING kiitiiphanesi Java dili ile gorsel kullanici ara yiizii gelistirmekte kullanilmaktadir [51].
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Egitim ekranma veri kiimesine eklenmesi istenen internet sitesinin adi yazilir, site e-
ticaret sitesi ise “E-TICARET SITESI” kutucugu, e-ticaret sitesi degilse
“E-TICARET SITESI DEGIL” kutucugu isaretlenir. Birden fazla veri girilmek
isteniyorsa Sekil 3.66’daki “Satir Ekle” diigmesine basilarak satir sayisi ¢ogaltilarak
bilgilerin girisi yapilir.

Satir Ekle .|
Sekil 3.66. Satir ekle diigmesi

Boliim 3.6’da en iyi sonucu veren ylizde orani %25 olarak bulunmus ve mevcut
egitim modelini olusturmada kullanilmisti. Bununla birlikte kullanici eger isterse
Sekil 3.67’de “Ortak Kelime Yiizdesi” olarak adlandirilan, ortak kelimeleri

olustururken hesaba hatilacak en az e-ticaret sitesi sayis1 alanini1 degistirebilmektedir.

Ortak Kelime Ydzdesi: %

Sekil 3.67. Ortak kelime ylizdesi girisi

Sekil 3.68’deki “Modeli Yeniden Egit” diigmesine basildigi zaman girilen bilgiler

hesaba katilarak yeni bir egitim modeli olusturulur.

l Modeli Yeniden Egit J

Sekil 3.68. Modeli yeniden egit diigmesi

Yeni egitim modeline ait sonuglar Sekil 3.69°daki “Egitim Modeli Sonuglar1”

kisminda ekrana gelir.
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Sorgulama Ekrani | E§itim Ekrani

Egitim verisine ekleme yapmak icin site ismini ve e-ticaret sitesi olup olmadijs bilgisini giriniz.

SITE ADI E-TICARET SITESI E-TICARET SITESI DEGIL Sabr Ede

/]

Ortak Kelime YUzdesi: % HModeh Yeniden EQit

EGITIM MODELI SONUCLARI
Summary Confusion Matrix

Detailed Accuracy By Class. Predictions on Training Set

Sekil 3.69. Egitim modeli sonuglar1 ekrani

3.7.2. Sorgulama ekrani

Sorgulama ekraninin amaci kullanicinin yazdig internet sitesinin e-ticaret sitesi olup
olmadigin1 smanmaktadir. Sorgulanmak istenilen sitelerin isimleri ekrandan
alimdiktan sonra arka planda daha 6nce anlatilmis olan metin madenciligi islemlerine
ve “Egitim Ekrani”nda olusturulan modele gore sorgulama yapilmakta ve ardindan
sorgulama sonuglar1 ekrana gelmektedir. Eger “Egitim Ekrani” kullanilmadan
“Sorgulama Ekrani” kullanilirsa Bolim 3.6°da se¢ilmis olan mevcut egitim modeli

kullanilmaktadir. Sorgulama ekrani goriintiisii Sekil 3.70°te verilmistir.
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| sergulama Ekrani ]| Egitim Ekrani ]

E-ticaret sitesi olup olmadigim égrenmek istediginiz internet sitelerinin adreslerini giriniz.

E-Ticaret Sitesi Mi?

LSekil 3.70. Sorgulama ekrani

Programin kullanimi Sekil 3.71 tizerinde 6rneklenerek anlatilmistir.

_[ sorguiama Exrani || Egitim Exrani | aldimo.com | atestabilgisayar.com | acikyem.com | aritabela.comur | antoriumcicek com |

E-ticaret sitesi olup olmadigini 6grenmek istediginiz internet sitelerinin adreslerini giriniz.

aldimo.com A
alestabilgisayar.com

acikyem.com

aritabela.com.tr

antoriumcicek.com

yanlissiteismi1

yanlissiteismi2.com.tr

Sonuclar Yukandaki Sekmelerde Yer Almaktadr.
Sonugclan Temizle

Baglant: Saglanamayan Siteler:

yanlissiteismi1
yanlissiteismi2.com.tr

Sekil 3.71. Sorgulama ekrani ve sonuglar1
Sorgu ekranindaki alana e-ticaret sitesi olup olmadigi dgrenilmek istenen internet

sitelerinin adresleri Sekil 3.72’deki kisma yazilir.
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E-ticaret sitesi olup olmadigini 6grenmek istediginiz internet sitelerinin adreslerini giriniz.

aldimo.com A
alestabilgisayar.com

acikyem.com

aritabela.com.tr

antoriumcicek.com

yanlissiteismi1

yanlissiteismi2.com.tr

Sekil 3.72. Site ismi girig kism1

Sekil 3.73’teki “E-Ticaret Sitesi Mi?” diigmesine basildigi zaman girilen siteler

onceden kurulan modele gore degerlendirilir.

\ E-Ticaret Sitesi Mi? J

Sekil 3.73. E-ticaret sitesi mi? diigmesi

Listede yanlis yazim ya da sitenin aktif olmamasi gibi sebeplerden dolay1
baglanilamayan siteler varsa bunlar Sekil 3.74’teki “Baglant1 Saglanamayan Siteler”

ad1 altinda olusturulacak listede goriintiilenir.

Baglant: Saglanamayan Siteler:

yanlissiteismi1
yanlissiteismi2.com.tr

Sekil 3.74. Baglant1 saglanamayan siteler listesi
Sekil 3.75°teki “Sonuglar1 Temizle” diigmesine tiklandigi zaman su islemler

gergeklestirilir; agik olan sekmeler kapanir, “Baglant1 Saglanamayan Siteler” listesi

temizlenir ve “Baglant1 Saglanamayan Siteler” listesi ekrandan kalkar.

| Sonuglan Temizle |

Sekil 3.75. Sonuglar1 temizle diigmesi
Uygulama baglant1 saglanan ve islemleri yapilan her bir site i¢in sonug verilerini
iceren Sekil 3.76 ve 3.77°de gosterildigi gibi yeni bir sekme olusturur. Bu

sekmelerde girilen adrese ait su bilgiler yer almaktadir:



e Siteye yonlendiren bir diigme,

o Si
o Si
o Si

tede yer alan metin,
tenin e-ticaret sitesi olma olasiligt,

tenin e-ticaret sitesi olmama olasilig1 ve
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¢ Sonug (sitenin e-ticaret sitesi olup olmadig1 bilgisi). Sonuca ulagmak i¢in daha 6nce

anlatilan igslemleri yapan Java kodu ¢aligmaktadir.

@

[ Sorgulama Ekrani ] Egitim Ekrani T aldimo.com I alestabilgisayar.com I acikyem.com I a mmtrI antori i com ]

“antoriumcicek.com™ adh internet sitesinin

E-Ticaret Sitesi Olma Olasiig: S 1.0
E-Ticaret Sitesi Olmama Olasilig s 1.8354325147605308E-233

Bu internet sitesindeki metin: -]
'\

cicekci , cicek yolla, cicek , umraniyede cicekci , Umraniye cicekgilik , Umraniye ucuz gicek , umraniye nikah dairesi

cicek , Umraniye nikah dairesine cicek siparigi , umraniye ucuz cicekci , cicek , cicek umraniye , cicek¢c umraniye ,

umraniye cicek gonderimi , antoryum , antoryum cicekleri , antoryum cicekgi , antoryum cicedi , cicek Sn. Hoggeldiniz

Fiyatlanmiz Gizerinden %10 indirim $ansina sahipsiniz. Cikig icin tiklayin. Sifremi Unuttum - Uye Ol Kullanici adi : Sifre

Anasayfa Teslimat Sartlan Odeme Bilgileri iletisim Kategoriler Aranjmanlar Buketler Saksi cigekleri Orkideler ve

antoryumlar Ucuz cicek Acilig ve digane cicek Gelin el cicekleri Guller Fiyata Gore Cicek 20 TL 20 - 50 TL arasi 50 - 100

TL arasi 100.00 TL zeri Amaca Gére Cicek Sevgiliye Anneye Yeni is Dogum Gunu Hastaneye Cicek Yeni Bebek v

Ditaitands Tontimat Dilailas o Oinnntiii o 4 1o natlones Sistilite Dildisinni atile O Al i A Dilmitari Mani

KELIME | KELIME SIKLIGI |

ad 3 A SONUC

aktas 1

ama 2

amacg 1

anne : "antoriumcicek.com"

ar . A R

ara 7 E-TICARET SITESIDIR

aranjman 3

an 1

ac 4

bebek 1 Sekmeyi Kapat

bil 2

bildir 2 -

bildiri 1 : Siteyi Ziyaret Et

hildiri 2

Sekil 3.76. Uygulama sonug ekrani (e-ticaret sitesi)
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“aritabela.com.tr” adli internet sitesinin

E-Ticaret Sitesi Olma Olasiligi 2 3.590399541467222E-28
E-Ticaret Sitesi Olmama Olasiligi H 1.0

Bu internet sitesindeki metin:

An Tabela | Tabela, Mantar Pano , Dekope Tabela, Kutu Harf, Isikli Reklam , Serigrafi Baski , Brogir ve Katalog Hizmet
Alanlan Tabela , Mantar Pano , Dekope Tabela , Kutu Harf, Iikl Reklam , Serigrafi Baski , Brogir ve Katalog ,Cephe
Giydirme , Promosyon , PVC - Bez Afig ..devami »» Kalite Politikasi Kurulugundan bu yana gecen sire icerisinde bilgi
birikimini aktarmasi ve baganli uygulamasi ile sektoriinde kalite politikasi cizgisini hic bozmayan An Tabela Sektorinde
saglam bir yer edinmistir. REFERANSLAR GOZUM ORTAKLARIMIZ SERTIFIKALAR Ana Sayfa | Kurumsal | Urinlerimiz |

Foto Galeri | Referanslar | iletisim © 2011 Her hakki saklidir. mag-net web

"aritabela.com.tr"
E-TICARET SiTESi DEGIiLDiR

SN S A NN A WWWa a3

Sekil 3.77. Uygulama sonug ekrani (e-ticaret sitesi degil)
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4. SONUCLAR VE ONERILER

Bu c¢alismada kullanici tarafindan belirtilen internet sitelerine bagh olarak bu
sitelerin igerigini analiz eden, ardindan metin madenciligi yontemleri ile bu sitelerin
e-ticaret sitesi olup olmadigma karar veren bir uygulama ve uygulama ara yiizii

gelistirilmistir.

Calismada oncelikle metin smiflandirma kavrami ve 6nemi iizerinde durulmustur.
Ardindan metin smiflandirma siireci ve yontemlerinden k-NN ve Naive Bayes
algoritmalar ele almmistir. Teorik bilgi kiiciik boyutlu bir 6rnek ile birlikte
anlatilmistir. Ardindan bir uygulama ile bu algoritmalar ger¢ek hayata uyarlanmistir.
Bir kismi elektronik ticaret sitelerinden olusan bir egitim kiimesi ele alinmistir.
Egitim kiimesi ve sorgu dokiimani i¢in veri elde etme asamasinda Java programlama
dilinden yararlanilmigtir. Metin madenciligi asamalarindan dokiiman &6n isleme,
anahtar kelime olusturma ve vektor uzay modelinin olusturulmasi agsamalarinin
ardindan kullanilmaya hazir hale gelen bu veriler k-NN ve Naive Bayes

algoritmalariyla kullanilmustir.

Uygulama iki ¢alisma ile yapilmustir. Statik ¢alismada anahtar kelimeler 6nceden
belirlenmis, dinamik ¢alismada ise anahtar kelimelerin veri toplama islemi sirasinda
dinamik olarak olusturulmasi saglanmistir. Statik ¢alisma e-ticaret sitelerinde ortak
olarak gectigi diisiiniilen 30 anahtar kelimenin belirlenmesi ile k-NN (ikili, TF ve

TF-IDF) ve Naive Bayes (ikili ve TF-IDF) algoritmalar1 kullanilarak uygulanmistir.

Statik calisma i¢in en basarili sonuca Kk-NN algoritmast TF ve TF-IDF
agirliklandirma yontemleri ile %92,2790 dogruluk yiizdesi ile ulagilmigtir. Dinamik
calismada veri elde etme asamasinda e-ticaret sitelerinde gecen tiim kelimeler ve
ortak olarak gegen kelimelerin hesaba katilmasiyla anahtar kelimeler olusturulmus ve
yine k-NN (Ikili, TF ve TF-IDF) ve Naive Bayes (Ikili ve TF-IDF) algoritmalar1
kullanilarak yapilmustir. E-ticaret sitelerinin %0, %10, %15, %20, %025, %30, %35
ve %40’inda ortak olarak gecen kelimeler ele alinmistir. Veri kiimesindeki e-ticaret
sitelerinin %40’ indan daha fazlasinda ayn1 anda ortak olarak gecen hi¢ bir kelimenin

(durak ve gereksiz kelimeler hari¢) olmadigi gozlemlenmistir. Bu 9 orana bagh
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olarak 9 ayr1 veri kiimesi olusturulmustur. k-NN algoritmasinin her bir
agrrhiklandirma yontemi icin 9 farkl yiizde degeri ve 15 farkli “k” degeri ile
hesaplamalar yapilmis, program 27 (3 agirliklandirma * 9 yiizde) farkli veri kiimesi

ile toplam 153 (9*15(k-NN)+9*2(Naive Bayes)) kez ¢alistirilmistir.

Statik ve dinamik c¢alisgma sonuglar1 karsilastirilmis ve ¢ok az bir farkla statik
caligmanin daha iyi sonug verdigi gézlemlenmistir. Bunun sebebi statik ¢alismadaki
kelimelerin se¢iminin dogru yapilmis olmasidir. Gelistirilen uygulamada kendini
uyarlayabildigi, sadece e-ticaret smifi iizerinde degil, farkli siniflar i¢in de
uygulanabilir oldugu ve yenilenmeye ac¢ik oldugu i¢in dinamik olan dinamik
calismanin kullanilmasi tercih edilmistir. Uygulama ara yliziinin k-NN algoritmasi
ikili agirliklandirma yonteminin %25 oran1 ve k = 7 degeri ile (%91,8353) elde
edilen veri lizerinde uygulanmasina karar verilmistir. Ardindan bu sonuglara bagh
olarak olusturulacak olan egitim modelinin girdi olarak kullanilacagi bir uygulama
ara ylzi gelistirilmistir. Uygulama ara yiizii egitim ve sorgulama ekranlarindan
olugmaktadir. Egitim ekraninda kullanict var olan egitim kiimesine yeni site isimleri
ve bunlara ait smif bilgilerini girerek ekleme yapabilmekte ve daha sonra sorgulama
ekraninda kullanilmak iizere yeni bir egitim modeli olusturabilmektedir. Sorgulama
ekraninda ise kullanic1 e-ticaret sitesi olup olmadigmi O6grenmek istedigi site
isimlerini ekrana girebilmekte ve varolan egitim modeline gore sorgulama sonucunda

girdigi sitelerin e-ticaret sitesi olup olmadigini 6grenebilmektedir.

Bu tez ¢aligmasi sonucunda kullanima sunulan uygulama mali denetim amagcli olarak
kullanilabilir. Vergilendirmeden sorumlu birimler bu uygulamayi kullanarak e-ticaret
sitelerini tespit edebilir, ardindan bu site sahiplerinin vergisel yiikiimliiliklerini

yerine getirip getirmedigini arastirabilir.

Pazarlamacilar tarafindan pazarlamay1 kolaylastirmanin yontemlerinden birisi pazar
bolimlendirmesi yapmaktir. Pazar bolimlendirmesi degisik kriterlere gore
yapilabilmektedir [52]. Ticaret yapilabilecek kisi ya da isletmeleri siniflandirmaya
tabi tutarak, onlar1 daha iyi anlayip nasil bir pazarlama yontemi ile onlara ulagsmak

gerektigi belirlenebilir.
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Uygulamanin kullanim alanlar1 sunlar olabilir:

o Ulkelerin vergi denetiminden sorumlu birimlerinin e-ticaret sitelerinin vergi

miikellefiyeti tespiti icin 6n hazirlik,

¢ Dizin sitelerinde ilgili kategori altina yapilacak ekleme sirasinda kategori 6nerme

(mevcut durumda e-ticaret kategorisi),

e Endiistriyel pazarlamada pazar boliimlendirmesi yapmak i¢in hedef kitlesi olarak

kullanilacak e-ticaret sitelerinin tespiti:

- Bankalar tarafindan diisiik faizli kredi verilmek iizere e-ticaret sitelerinin tespiti
- GSM operatorleri tarafindan uygun tarife kampanyasi yapilmak iizere e-ticaret

sitelerinin tespiti.

Bu uygulama e-ticaret sitelerinin simniflandirilmasi i¢in yapilmis olmasina ragmen,
veri setleri farkl kategorilerden olacak sekilde secildigi takdirde farkli konulardaki

smiflandirma islemleri de yapilabilmektedir.

Bu tez calismasina dair 6neriler su sekilde siralanmistir:

e Uygulamada kullanilan %91,8353 oranma bakildiginda programin 100 siteden
8,1647 tanesinin yanlis smifa atandigi bilgisi goriilmektedir. Bu noktada gercekten e-
ticaret sitesi oldugu halde e-ticaret sitesi degil ya da gercekten e-ticaret sitesi
olmadig1 halde e-ticaret sitesi olarak siniflandirilan sitelerin ortak ozellikleri
incelenmelidir ve neden bu sekilde degerlendirildiklerinin arastirilmasi

gerekmektedir. Bu amacla baginti analizi ¢alismas1 yapilabilir.

e Modellerin basarisinda kampanya, firsat, ilan, emlak, otomobil, iirlin tanitim ve
fiyat karsilastrma sitelerinin olumsuz ydnde etkisinin oldugu diistiniilmektedir.
Ciinkii bu siteler e-ticaret sitesi olmamasina ragmen igerdikleri kelimeler agisindan
algoritmalar tarafindan e-ticaret sitesi olarak algilanabilmektedir. Bu konunun daha

detayl1 bir sekilde incelenerek sonuclarinin ortaya konmasi farkl bir ¢alisma olabilir.

e Bu tez calismasi e-ticaret sitelerinin belirlenmesi icin yapildi ancak ileride bu tez

caligmasi kullanilarak yapilacak calismalardan birisi farkli e-ticaret sektorlere
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yonelik anahtar kelimelerin ya da veri kiimesinin belirlenmesiyle hangi e-ticaret
sitelerinin hangi sektdrede is yaptigini analiz etmek olabilir. Sadece tekstil ya da
sadece elektronik sektoriinde is yapanlar bulunup bu sektorlere yonelik pazarlama
stratejileri belirlenebilir. Bu ¢alisma sonuca gore ilgili sektorelere uygun olarak
bankalar tarafindan kredi verme, satig yapma gibi islemler yapilabilir. Ayrica bu e-
ticaret sitelerinin hangi bankalarla ¢alistigini bulma ayr1 br ¢calisma konusu olabilir.
Bu e-ticaret sektorlerine erismek isteyen, onlara yonelik is yapmak isteyen isletmeler

pazar boliimlendirme yapmada bu ¢alismayi bir arag olarak kullanabilir.
e Uygulamanin etkinliinin artirilmasi i¢in veri seti cogaltilmalidir.

e Egitim modelinin olusturulmasi sirasinda daha ¢ok sayida algoritma kullanilarak

farkli algoritmalarin modelin basarisini nasil etkiledigi gézlemlenebilir.

e Egitim modelinin olusturulmasinda her algoritmaya ait farkli parametreler

denenerek egitimde algoritma basarisini artiracak parametreler kullanilabilir.

e Kullanilan algoritmalarin karsilastirilmasi sirasinda algoritma hizlar1 ve hafiza

kullanim1 gibi farkli 6l¢iitler de hesaba katilabilir.

e Egitim modelinin olusturulmas: srasinda Ozellik Cikarmmi yapilarak anahtar
kelime sozliigiinde yer alan kelimeler igerisinden daha az Oneme sahip olanlar

cikartilarak modelin iyilestirilip iyilestirilemeyeceginin arastirilmasi gerekmektedir.

e Uygulamanin baslangi¢ kismina bir arama motoru eklenebilir. Arama motorunun
buldugu siteler kullaniciya sunularak kullanicidan smif bilgisinin girilmesini
isteyebilir. Bu veriler de egitim verisine eklenir ve model tekrar egitilebilir. Bu

sekilde programin daha dinamik olmasi saglanabilir.
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EK-1. WEKA islemlerini yapan Java kodu

private void doWekaIslemleri() {
BufferedReader breaderTrain = null;
BufferedReader breaderTest = null;

try {

breaderTrain = new BufferedReader (new FileReader ("C://v
breaderTest = new BufferedReader (new FileReader ("C://

vekayaEgitim.arff"));
kayaTest.arff"));

//EJitim ve model olusturma igin

Instances train

new Instances(breaderTrain);

train.setClassIndex (train.numAttributes() =-1);
breaderTrain.close() ;

//Test icin
Instances test =

new Instances (breaderTest);

test.setClassIndex (test.numAttributes() -1);
breaderTest.close() ;

//Algoritma ve model olusturma

IBk knn = new IBk(l);

knn.buildClassifier (train);

// E§itim sonucu

Evaluation evalTraining = new Evaluation(train);
evalTraining.evaluateModel (knn, train);
System.out.println("\nEGITIM") ;
System.err.println(evalTraining.toSummaryString())
System.out.println(evalTraining.toClassDetailsString())
System.out.println(evalTraining.toMatrixString()) ;

// Egitim sonucunu test {izerinde kullan

Evaluation evalTestOnTraining = new Evaluation(test);
evalTestOnTraining.evaluateModel (knn, test);
System.err.println("SINAMA") ;

Classifier classifier;

try {
classifier =
for (int i =

(Classifier) weka.core.SerializationHelper.read("C:\\model.model");
0; i < test.numInstances(); i++) {

//Sinif tahmini

double pred = classifier.classifyInstance(test.instance(i))

String classLabel = test.classAttribute().value((int) pred);
System.out.print ("\n\n" + (test.numInstances()-1i) + "\t SONUC\t\t\t: ");
System.err.println(classLabel) ;

//Sinif tahmin ylzdesi

double[]

preds = classifier.distributionForInstance (test.instance(1i));

System.out.println("E-Ticaret Sitesi Olma Olasliligi\t: " + preds[0]);

System.out.println("E-T1i

caret Sites

si Olmama Olasliligi: " + preds[l]);

if (preds[0]>preds[1l]) {

System.
System.
System.

} else {

System.
System.
System.

}
}

out.print ("E-Ticaret Si
err.println(preds[0]);
out.println("E-Ticaret Sitesi Olmama Olasliligi: " + preds[l]);

i Olma Olasliligi \t: ");

olt

out.println("E-Ticaret

out.print ("E-Ticaret S
err.println(preds[1]);

asliligyr \t: " 4 preds[0]);
111 1

")

Qe C

} catch (Exception e) {
e.printStackTrace() ;

}

} catch (FileNotFoundException el) {
System.out.println("Weka islemleri sirasnda Hata Olustu. 1");
el.printStackTrace() ;

} catch (IOException el) {

System.out.println("Weka islemleri sira

el.printStackTrace() ;

} catch (Exception el) {
System.out.println("Weka islemleri sirasnda Hata Olustu. 3");
el.printStackTrace() ;
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EK-2. Dizin sitelerinden baglant1 toplama Java kodu

package dizinsitesindenurltopla;

import java.io.BufferedReader;
import java.io.BufferedWriter;
import java.io.File;

import java.io.FileNotFoundException;
import java.io.FileReader;

import java.io.FileWriter;

import java.io.IOException;
import java.util.ArrayList;
import java.util.List;

import org.jsoup.Jsoup;

import org.jsoup.nodes.Document;
import org.jsoup.nodes.Element;
import org.jsoup.select.Elements;

public class DizinSitesindenLinkToplaAlisverisRehberiCom {

public static List<String> extractLinks(String url) throws IOException {
final ArrayList<String> result = new ArrayList<String>();
Document doc = Jsoup.connect (url).get();//Siteye baglan
//Site bilgisini igceren HTML etiketlerini sec
Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("span.urlimg");
for (Element link : dizinsitesindenlinks) {//Her etiketin igerisindeki url’leri al
result.add(link.text () .replace (" ., ")) ;//basindaki “www.”yi sil

}

return result;

}

public final static void main(String[] args) throws Exception {
String readfile = "C:\\urltopla.txt";//dosyadan dizin sitelerinin adlarini al
BufferedReader br = new BufferedReader (new FileReader (readfile));
BufferedWriter bw = null;

try {
//url’leri dosyaya yaz
bw = new BufferedWriter(new FileWriter(new File("C:\\url toplanan.txt"), true));

String line;
//dosyada dizin sitesi adi olduk¢a her bir dizin sitesi ic¢in
while ((line = br.readLine()) !'= null) {
String site = line;
//extractLinks (String url) metoduni ¢alistir
List<String> links = extractLinks(site);
for (String link : links) {
bw.write(link); //url’leri dosyaya kaydet
bw.newLine() ;
}
}
} catch (FileNotFoundException ex) {
ex.printStackTrace() ;
} catch (IOException ex) {
ex.printStackTrace() ;
} finally {
try {
if (bw != null) {
bw.flush();
bw.close() ;

} catch (IOException ex) {
ex.printStackTrace() ;

}
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EK-3. Cizelge 3.1. Dizin sitelerinden baglanti toplama Java kodundaki degisiklikler

SITE ADI KOD DEGISIKLiGi

alisverisrehberi.com Elements dizinsitesindenlinks = doc.select (" n.urlimg");
dizin.sitesi.web.tr for (Element link : dizinsitesindenlinks) {
netbuLgenIr result.add(link.text () .replace ("v J,MY)
sitetanitimi.com }
Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("al[title’=http://www.]");
. for (Element link : dizinsitesindenlinks) {
benunsayfanlorg result.add(link.attr("title"));
}
Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("div.url");
- . for (Element link : dizinsitesindenlinks) {
bngnehberLcon1 result.add(link.text () .replace("http://.", "").replace("www.", ""));
}
Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("b")
.not("al[href’ >/ .fa ok]™)
.not("al[href’ / ")
buneki.org .not ("alhref’ / ekil");
for (Element link : dizinsitesindenlinks) {
result.add(link.attr("a ref"));
}
Elements dizinsitesindenlinks doc.select("a[href =http:// 1)
.not ("al[href”=h /
.not ("a >
dmoz.org .not("alhref"=http:
for (Element link : dizinsitesindenlinks) {
result.add(link.attr("abs:href"));
}

linkcenneti.net

.not (' re 1ttp:
for (Element link : links)
result.add(link.attr("abs:href"));

}
Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("span.urlimg") ;
. for (Element link : dizinsitesindenlinks) {
mavinokta.com result.add(link.text () .replace ("www.", ""));
}
Elements dizinsitesindenlinks = doc.select ("A[HREF "=http:/, ")
.not ("A[HREF"=http:// v >ogle]™)
.not ("A[HREF"=htt] / m ctal');
sektoreldizin.com for (Element link : dizinsitesindenlinks) {
result.add(link.attr ("HREEF")
.replace("v L, "y ireplace("http://", "))
}
Elements dizinsitesindenlinks= doc.select("al[href =http:/
.not("al[href*=http:// lel™)
.not("al[href 1wttp:/ .mozillal")
trdizin.org .not("alhref*=http:/ .bing]");

for (Element link : dizinsitesindenlinks) {
result.add(link.attr("abs:href™));
}

Elements dizinsitesindenlinks = doc.select("a[HREF "=http://

turkarama.com .not ("a[HREF "=http:/ turkaramal ") ;

for (Element link : dizinsitesindenlinks) {
result.add(link.attr ("HREEF") .replace ("w
.replace("http://", ""));




EK-4. Cizelge 4.1. E-ticaret sinifin1 olusturan internet siteleri
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07cicek.com biberon.com.tr derigiyimci.com faturasoft.com
1001esya.com bicakcim.com deriline.com fcmups.com
1marka.com bicaklar.com.tr derimarket.net feyizoglu.com
365alisveris.com bicok.com derindalis.com feyzabilgisayar.com.tr
444cicek.com bidunyaoyuncak.com derinmor.com fikus.com.tr
444dergi.com bigbigstyle.com derinshop.com firebal.net

4gen.com.tr

bilbors.com

desa.com.tr

firsatbizde.com

4m4bilisim.com

bilenahsap.com

destinacicek.com.tr

firsatbufirsat.com

54cicek.com

bilgikare.com

devamerkezi.com

firsatlaritakipet.com

724hirdavatci.com

bilgisayardeposu.com

deveyuku.com

firsatvar.com

724magaza.com

bilgisayarmarket.com

deybi.com

fitnessdukkani.com

acarfoto.com.tr

bimeks.com.tr

dieselsaat.com

fiyatport.com

acelya.com.tr

binbirkitap.com

digimarketim.com

flamabayrak.net

acikyem.com binbirmarka.com digishoping.com flo.com.tr
adainci.com binbirsaat.com dijitall.com floracay.com
adaletyayinevi.com binicilikmalzemesi.com dikeylimit.net floracicek.com

adanacicekci.name.tr

birbuketmeyve.com

diktasltd.com.tr

floraturk.com

adanacicekcilik.com

birdunya.com

dilekfener.com

folixir.com

adanacicekcilik.com.tr

birmutfak.com

dinamikbilisim.net

fonexkozmetik.com

adanacicekcilik.net

birnumaram.com

dincerkirtasiye.com

fotoaksesuar.com

adanaciceknet.com

bisikletcim.com

disbeyazlatici.com.tr

fotografium.com

adeda.com.tr

bisskozmetik.com

disburada.com

fotografmerkezim.com

adepo.com

bitenekadar.com

dishetopuklar.com

foto-hali.com

adresecigkofte.com

bitiklagelsin.com

disportaci.com

fotokopim.net

adresemama.com

bitkici.com

divacicek.com

fotosende.com

agsmarket.com

bitkiselbakkal.com

divin.com.tr

frutation.com.tr

akademiegitim.com.tr

bitkiselpazar.com

diyetmax.com

fuficookie.com

akavm.com bitkiselurunpazari.com dkogold.com funnababy.com
akercom.com.tr bizde.com dockersturkey.com galacicek.com.tr
akillitasarruf.com bizdekiler.com dod.com.tr gamateknoloji.com

akparca.com

bizegelin.com

dogaevinizde.com

gamer-market.com

aksesuaraski.com

bizimev.com.tr

dogalecza.com

garantialisveris.com
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guralporselen.com.tr

andac.com.tr

burakcelikkasa.com

eksiogluevdenevenakliyat.com

gurayfidan.com

andajans.com

buraktreyler.com.tr

ektassigorta.com

gurbuzevaletleri.com

anelsatr.com

burambal.com.tr

elektral.com.tr

gurel.com.tr

anfomak.com

burayperuk.com

elektrikcimiz.com

gurlesin.com.tr

aniyayincilik.com.tr

burcakkumas.com

elektriklikombi.info

gurmobilya.com.tr

ankapatent.com

burcu.com

elektro-mak.com.tr

gurmobilya.tr.gg

ankarapromosyon.com

burcum.com.tr

elektromega.com

gursel.com

annebebe.com

butterfly.com.tr

elektrosonik.com.tr

gurteks.net

antalyamigros.com

buyrunefendim.com

elektrospot.com

gurzemin.com

antalyaorganizasyon.tr.gg

byahsap.com

elephant.web.tr

guvender.com.tr

antalya-seriilan.com bycicili.com eliabilisim.com guvenmanti.com.tr
antebim.com byoral.com elifnurhali.com gym-center.com
anteplilercelikkasa.com cadirci.com elitshop.com hakanmetal.com.tr

antes.com.tr

cadirdunyasi.com

elitstarcambalkon.com

hakayrulman.com

antikas.com

cagdasdiscephe.com

elmasis.com

halilali.com

apsis.com.tr

caglayan.com

elmaskasa.com

hamarateller.com

aquasafer.com

cagriotomotiv.com

elmayayinevi.com

hamilegiyim.deyiz.biz

arakibulaki.com

cakmaklimarket.tr.gg

elsaofis.com

hancerli.com.tr

arascanta.com

calimera.com.tr

eltem.com.tr

harman.com.tr

arasmutfak.com

caliskangroup.com

emarket.com

harmantasarim.com

arasta.com

caliskanpazarlama.com.tr

ematem.com.tr

harput.net

arelchristin.com.tr

cambalkonum.com

emektugla.com

hasanguler.com

aribilisim.net

camine.com.tr

eminmakine.net

hasdem.com.tr

ariciboya.com

camlamabalkon.com

emiraluminyum.com

hasek.com.tr

arinoks.com.tr

campingcadir.com

emirudlari.com

haserekontrol.com

aripen.com

cancancateri ng.com

emkoelektronik.com.tr

hasermonopomp.com

arisanat.com

cankayaperde.com

emlak-ilan.net

haskonteyner.com

arisdiamond.com

canlitv.net

emlakmugla.com

hassuaritma.com.tr

arisutu.org

canon-servisi.com

emlakozdemir.com

hayatyapi.com.tr

aritabela.com.tr

cansukozmetik.com

emlakrehberi.com.tr

hayirliis.8m.net

aritasinsaat.com

cansupanel.com

emlaksahibi.com

hazalkozmetik.com
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ariyonca.com

cantaimalat.org

emmi.com.tr

hazirkontor.com

arliva.com.tr

careemlak.com

empasemlak.com

hazirpanelkapi.com

armadatekstil.net

carmenorganizasyon.org

enboyperde.com

hdkofismobilya.com

armadayazilim.com

carsi.com.tr

enerjitasarrufu.net

healthygermany.com

armaperde.com

carwax.com.tr

enginhavaifisek.com

hedefelektrik.com

artem.com.tr

cascadehavuz.com

enkay.com.tr

hediye24.net

artevetta.com

casperci.com

entertainmentgrup.com

hediyeal.org

artista.com.tr

casuscell.com

enucuzarac.com

hediyecell.com

aryada.com

catikaplamaizolasyon.net

enucuzbul.org

hediyelikesya.info

arzumsan.com.tr

catkayapvc.com

enuygunteklif.com

hediyenealsak.com

asansekerleme.com

caykur.gov.tr

e-piknik.com

hediyeniyap.com

asilyayin.com.tr

cayyoluhaliyikama.net

e-piramit.com

hediyeoner.com

askepenk.com

cecenplastik.com

epsilonyayinevi.com

hediyeonerisi.com

askimozbek.com

celikkapi.eu

erdembambu.com.tr

hediyepaketim.net

aslanbijuteri.com.tr

celikkasaci.net

erden.com.tr

hekimogluevdeneve.com

aslanguvenlik.com

celikray.com

erenler.com.tr

hekimogluevdenevenakliye.com

aslans.com.tr

cembotanic.com.tr

ergazadana.com

helena.com.tr

asprefabrik.com

cemrereklam.net

erginkemer.com

helicamcopter.com

astech.com.tr

cemsunger.com

erkailan.com.tr

heliniletisim.tr.gg

astool.com.tr

cemtarim.com.tr

erkaseriilan.com

hemalhemsat.com

asudeorganizasyon.com

cennetemlak.net

erkekkolsaati.org

hem-al-hem-sat.com

asyabant.com

cep.gen.tr

erkekyuzukleri.com

hemensat.com

asyalale.com

cepkeyfi.com

ermas.com.tr

hemkazanhemeglen.tr.gg

atacicek.com

ceptelhastanesi.com

erolmobilya.tr.cx

hepsiyoreden.com

atakol.com

cerenraf.com

erolozlem.com

hercebeuygun.com

atalarsapka.com

cesaperde.com

eromguvenlik.com

hermarkakontor.telekontor.com

atalayseramik.com

cesitliilanlar.com

erpa.com.tr

herseykampanya.com

ateksis.com

cesurbranda.com

er-pa.com.tr

hes.com.tr

atesanit.com

cetinler.com.tr

ersahingold.com

hesapliavm.com

atkiatkisi.com

cetsanhidrolik.com

ersaraf.com

hidrolikmarket.net

atkiimalat.com

cevhercelik.net

ersoyalyans.com

hiperteknoloji.com

atlas-muhendislik.com

ceyiz.com.tr

ertugrultuzemenemlak.com

hipokrat.com.tr

atomika.com.tr

ceylancelikkapi.com

eryigit.com.tr

hitbox.com.tr

atvkontor.com

ceylanceyiz.com

erzincantadin.com

hitechtr.com

autosamolepky.cz

cezayirantik.com

esemspor.com.tr

hobi2001.com

autoscout24.de

chipbayi.com

eskiesya.gen.tr

hobikozmetik.com

avantajkontor.com

cicek.cc

eskisehircilingir.net

holidaybau.com

avantajyakala.com

cicekalalim.com

esproit.com

homelet.com.tr

avbicagi.com

cicekci-cicek.com

estatrafo.com

homesantalya.com

avcinindunyasi.com

cicekcilik.us

esyaalanlar.com

hometransturk.com

avmgazette.com

cicekcisizin.com

eticaret.org

homyy.com
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avmindirim.com

cicekgold.com

etiketmobilya.com

horozyapi.com.tr

avon.com.tr

ciceklist.com

etiketonline.com

hugedomains.com

avonni.com

cicekstore.com

etimesguttasatilikdaireler.com.tr

huncular.com

avtateknoloji.com.tr

cicekzamani.com

etkilisozler.com

hurriyetoto.com

ayakkabidunyasi.com.tr

ciftcilerltd.com

etkinilanlar.com

huzuryayinevi.com.tr

ayanebru.com

cigdemcicek.com.tr

etm.com.tr

hys-avm.com

ayarelektronik.com

cikas.com

etyumusatici.com

ica.com.tr

ayberticaret.com

cilamakinasi.net

eurochrom.com

iccamasirci.com

aydinaras.com.tr

cilek.com

eurofire-tr.com

ickiburada.com

aydinmobilya.com.tr

cinarboya.com

euromy.net

idas.com.tr

aygips.com.tr

cinargiyim.nice-forum.net

evbazar.com

ideaaksesuar.com

aykarmak.com

cinartesisat.com

evdeiskur.com

idealfirsat.com

aykarteknoloji.com

cinseluyaricilar.com

evdenekgelir.com

ihlastemizlikrobotu.net

aynayayinevi.com

cliffroad.com.tr

evdenisyap.com

ikiapc.com

ayreks.com.tr

cnm.com.tr

evduvarkagidi.com

ikincielaraba.net.tr

aytac.com.tr

cocacola.com.tr

evihan.com

ikincielesya.biz

aytasarim.com

cocuktancocuga.com

evimintaci.com

ikincielgazetesi.com

ayyildizdavetiye.com

coksatan.net

evlendikce.com

ikincielmobilya.com

ayyildizoto.com

colors2000.com

evlilikmarket.com

ikincielorg.com

bafayag.com

columbustemizlikmakinasi.com

evlilikruyasi.com

ikincieloto.biz

bafayag.net

copmatik.com

evliliksiteleri.com

ikiyildiz.com

bahcecicek.com

coriano.com.tr

evsinemasistemleri.net

iklimsadegirmenonu.com

bakirkoyemlak.org

coskunet.com.tr

evteksperde.com

itsbeauty.com

balacouture.com

crowguvenlik.com

evturnakliyat.com

kayseritv.com

balciyakup.com

crystagel.com.mx

eyka.com.tr

mymachineparts.com

balgibialisveris.com

daigelinlik.com

ezcam.com.tr

seyrankoltuk.com.tr

balikcimarket.com

damla-etiket.com

fabervana.com.tr

tekinacar.com.tr

balimuzayede.com

damlaetiket.net

fancy-jewellery.com

webs.com

balon.com.tr

damlaetiketci.net

fastltd.net
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EK-6. Durak ve gereksiz kelimelerin listesi

“a, aa, acaba, alti, altmis, ama, ancak, arada, artik, asla, aslinda, ayrica, az, b, bana, bazen, bazi, bazilari, bazisi, bb,
belki, ben, benden, beni, benim, beri, bes, bile, bin, bir, bircogu, bir¢ok, bir¢oklari, biri, birisi, birkag, birkagi, birkez,
birsey, birseyi, biz, bizden, bize, bizi, bizim, béyle, béylece, bu, buna, bunda, bundan, bunlar, bunlari, bunlarin, bunu,
bunun, burada, biitiin, c, cc, ¢, ¢¢, ¢ogu, coguna, ¢ogunu, ¢ok, ¢iinkii, d, da, daha, dahi, dd, de, defa, degil, demek, diger,
digeri, digerleri, diye, doksan, dokuz, dolayi, dolayisiyla, dort, e, edecek, eden, ederek, edilecek, ediliyor, edilmesi,
ediyor, ee, eger, elbette, elli, en, etmesi, etti, ettigi, ettigini, f, fakat, falan, felan, ff, filan, g, gene, gg, gibi, gore, g, &g, h,
hald, halen, hangi, hangisi, hani, hatta, hem, heniiz, hep, hepsi, hepsine, hepsini, her, her biri, herhangi, herkes,
herkese, herkesi, herkesin, hh, hig, hi¢ kimse, hi¢bir, hi¢biri, hi¢birine, hi¢birini, 1, u, i, i¢in, icinde, ii, iki, ile, ilgili, ise,
iste, itibaren, itibariyle, j, jj, k, kag¢, kadar, karsin, katrilyon, kendi, kendilerine, kendine, kendini, kendisi, kendisine,
kendisini, kez, kirk, ki, kim, kimden, kime, kimi, kimin, kimisi, kimse, kk, I, ll, m, madem, mi, mi, milyar, milyon, mm, mu,
mii, n, nasil, ne, ne kadar, ne zaman, neden, nedenle, nedir, nerde, nerede, nereden, nereye, nesi, neyse, nigin, niye, nn,
o, olan, olarak, oldu, oldugu, oldugunu, olduklarini, olmadi, olmadigi, olmak, olmasi, olmayan, olmaz, olsa, olsun, olup,
olur, olursa, oluyor, on, ona, ondan, onlar, onlara, onlardan, onlari, onlarin, onlari, onu, onun, oo, orada, otuz, oysa,
oysaki, 6, obiirii, on, dnce, 66, dtiiri, oyle, p, pek, pp, r, ragmen, rr, s, sadece, sana, sanki, sekiz, seksen, sen, senden,
seni, senin, siz, sizden, size, sizi, sizin, son, sonra, ss, §, sayet, sey, seyvden, seye, seyi, seyler, simdi, soyle, ss, su, suna,
sunda, sundan, sunlar, sunlari, sunu, sunun, t, tabi, tamam, tarafindan, trilyon, tt, tiim, tiimii, u, uu, i, ii¢, i, iizere, v,
var, vardi, ve, veya, veyahut, vv, y, va, ya da, yani, yapacak, yapilan, yapilmasi, yapiyor, yapmak, yapti, yaptigi,
yaptigini, yaptiklari, yedi, yerine, yetmis, yine, yirmi, yoksa, yiiz, yy, z, zaten, zira, zz, acilen, agik, agik¢a, agiktan,
adamakilli, adamca, adeta, agirdan, agizdan, ailece, ait, akabinde, akillica, aksine, aksamlari, aksamiizeri, alabildigine,
alelacele, amiyane, amma, anca, ani, aniden, ansizin, antrparantez, araciligiyla, aralik, araliksiz, aslen, atfen, aval,
ayik, aynen, ayri, azicik, bade, bari, basbayagi, baskasi, be, bedenen, bende, beraber, bilfiil, bilgece, bilhassa, birazdan,
birazi, birbiri, birden, birdenbire, birileri, birlikte, bizatihi, bizimki, bizzat, bolca, bosuna, boyuna, boyl elikle, boylesine,
bugiin, burasi, caba, capcanli, car, centilmence, cevaben, civil, cidden, ciddi, comertce, cumburlop, ciimbiir, ¢abucak,
cabuk, ¢aktirmadan, ¢ala, ¢an, ¢ar¢abuk, ¢aresiz, ¢atir, ¢ildwr, ¢ilginca, ¢ir, itir, ¢ogun, ¢okluk, dahasi, dahiyane, daim,
daima, dandini, dank, dar, degin, dek, deminden, derhal, derinligine, digari, dik, dimdik, dinen, direkt, diyerek, dogru,
dogruca, dogrusu, doludizgin, dostane, dost¢a, durmadan, diin, diinden, diipediiz, diiriist, diismanca, diigiince, diiz,
diizgiin, ebediyen, egik, egreti, egri, eh, eksik, elbet, elestirel, ender, epey, epeyce, erkekce, erken, erkenden, esefle,
eskiden, etkili, evet, evvel, evvelce, evvelden, evveli, ezberden, ezbere, fahri, falanca, fazlaca, fena, fevkalade, fir, fiilen,
filanca, fiitursuzca, galiba, gayri, gece, geceleri, geceli, ge¢, gece, gecenlerde, gele, genellikle, genisce, gercek,
gercekten, geregince, gerek, geri, gicir, girla, gurt, giyaben, gibisinden, giderayak, giderek, gine, gitgide, gittikce,
gizlice, gorece, goriiniirde, goriiniiste, gotiri, giictin, gii¢liikle, giince, giindiiz, giindiizleri, giir, giiya, giizel, giizelce,
giizellikle, habersiz, hafifce, hafiften, hakikaten, hakkinda, hala, halbuki, haliyle, hant, hard, harig, hart, hasbelkader,
hatir, hayw, hayli, haza, hazir, he, helal, helalinden, hele, hemen, hepten, herhalde, heyetiyle, hi, hiril, hizla, hizli,
homur, hop, hos, hot, hiingiir, 151, i¢ten, i¢tenlikle, idarece, igneleyici, ihtimal, iken, ila, ilaveten, ilelebet, ilerde, ileride,
iliskili, ilk, ilkin, illa, ille, inadna, incecik, indinde, inim, insafsizca, insanca, isli, ister, istisnasiz, itibariyla, ivedilikle,
iyi, iyice, iyilikle, izinsiz, kabaca, kabl, ka¢i, kadinca, kah, kala, kanaliyla, kanunen, kararinca, karsi, karsiikh,
karsiliksiz, kasim, kasten, kati, katir, katiyen, kazaen, kazara, kazasiz, kendiliginden, kendinden, kerhen, kesinlikle,
kestirmeden, keske, keza, ki¢in, kikir, kipwr, kirim, kurt, kis, kisa, kisaca, kismen, kisin, kitir, kiyasiya, kiyasla, kolay ,
kolayca, kolaylikla, kontra, korkakga, kos, kotii, kiildiir, kiis, kiit, lakin, langur, lap, lava, lop, [0k, litfen, maaile,
maalesef, maddeten, mademki, mahmur, mealen, mecburen, meger, megerse, memnuniyetle, merhaba, mesela, metazori,
muhakkak, muhkem, muhtemelen, mukabil, mutlak, mutlaka, miift, miinasebetiyle, miisterek, miitemadiyen, miithis,
nagizane, nadiren, nafile, naklen, nasilsa, nedeniyle, nedense, nere, neredeyse, nereli, neresi, neye, neyi, nezdinde, nice,
nispeten, nitekim, oldukc¢a, onca, onda, ora, oradan, orasi, ortaklasa, ortalikta, oglen, ogleyin, onceden, onceleri,
oncelikle, drnegin, ote, dylece, oylesine, ozellikle, ozgiirce, pat, pattadak, pekala, peki, pervasizca, pegsin, pesinen,
peyderpey, pit, puf, piirdikkat, rahat, rahatca, rastgele, resmen, ruhen, sabah, sabahlari, sabahleyin, saglam, sahi,
sahiden, sakarca, sakin, salimen, salt, samimiyetle, serbestce, sessizce, seyrek, sik¢a, sikica, siradan, sirali, siraswyla,
surf, sonradan, sonralari, sorumsuzca, sozde, sugiistii, siiratle, sahane, sahsen, sairane, sakkadak, sasaali, sik, simarik,
sippadak, simdiden, surada, surasi, ta, tabiatiyla, takriben, tamamen, tedricen, tekrar, temiz, tepetaklak, tercihan, ters,
tersine, tesadiifen, tez, tibben, tipatip, tipki, topluca, toptan, tuhaf, tutarak, tutkulu, tiimden, ugrun, ustaca, ustalikla,
usulca, uyarmnca, iist, iistiine, lizeri, iizerinde, iizerine, vasitasiyla, vekaleten, velev, vira, yalandan, yalmz, yalnizca,
yanlis, yanhshkla, yapayalniz, yari, yarin, yavas, yavas¢a, yayan, yayili, yazik, yeniden, yerinde, yeter, yeterince,
yignla, yok, yoluyla, yudum, yukarda, yukarida, yukaridan, yiirekten, yiiziinden, yiiziistii, zahir, zamamnda, zamanla,
zararmna, zip, ziyade, zor, zoraki, zorla, zorlukla, adana, adiyaman, afyonkarahisar, agri, aksaray, amasya, ankara,
antalya, ardahan, artvin, aydin, balikesir, bartin, batman, bayburt, bilecik, bingol, bitlis, bolu, burdur, bursa,
canakkale, ¢ankiri, corum, denizli, diyarbakir, diizce, edirne, elazig, erzincan, erzurum, eskisehir, gaziantep, giresun,
glimiishane, hakkari, hatay, 1gdir, 1sparta, istanbul, izmir, kahramanmaras, karabiik, karaman, kars, kastamonu,
kayseri, kirikkale, kirklareli, kirsehir, kilis, kocaeli, konya, kiitahya, malatya, manisa, mardin, mersin, mugla, mus,
nevsehir, nigde, ordu, osmaniye, rize, sakarya, samsun, siirt, sinop, sivas, sanlurfa, surnak, tekirdag, tokat, trabzon,
tunceli, usak, van, yalova, yozgat, zonguldak™
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“ab, aba, abajur, abanoz, abarti, abay, abbas, abd, abdi, abdullah, abdurrahman, abdiilaziz, abdiilbaki, abdiilcebbar,
abdiilfettah, abdiilhak, abdiilhakim, abdiilhalim, abdiilhamid, abdiilhamit, abdiilkadir, abdiilkerim, abdiillatif, abdiilmecid,
abdiilvahid, abdiilvehhab, abdiirrezzak, abdiirresid, abi, abide, abidin, abis, abiye, abone, abu, abus, abuzer, acar, acayip,
acele, acem, acente, acer, acibe, acil, acur, aci, acikli, ad, ada, adal, adalar, adalet, adam, adap, adapazari, adapte, adap tor,
aday, adedi, adem, adet, adi, adil, adisyon, adlan, adli, adnan, adres, adresle, adim, adimla, aerobik, af, afacan, affet, afgan,
afif, afitap, afiyet, afis, afise, afisle, afp, afiika, afyon, afsin, agora, agresif, agu, ah, ahenk, ahir, ahize, ahlak, ahmed, ahmet,
ahsen, ahtapot, ahududu, ahval, ah¢ibasi, ahsap, aidat, aile, ajan, ajanda, ajans, ajda, ak, aka, akademi, akademik,
akademisyen, akak, akala, akalin, akar, akarca, akaret, akaryakit, akay, akbaba, akbas, akdagmadeni, akdemir, akdeniz,
akdogan, akel, akgiil, akgiin, akide, akif, akik, akil, akis, akit, akkavak, akkor, akla, akman, akne, akordeon, akort, akpwmnar,
akraba, akrep, akrilik, akrobasi, akrobat, aks, aksa, aksam, aksan, akseki, aksen, aksesuar, aksi, aksiyon, aksoy, aksu, aksun,
aktan, aktar, aktay, aktas, akten, aktif, aktiiel, akustik, akut, akvaryum, akyazi, akyol, akyurt, akyildiz, akzambak, akga,
akgaagag, akgal, akii, aki, akil, akim, akin, akinci, akincilar, akinti, akit, akiskan, aksam, aksit, al, ala, alaaddin, alabalik,
alaca, alacak, aladag, alaka, alakarga, alan, alanya, alapl, alarga, alarm, alasim, albatros, albay, albiim, alcan, aldat, aldir,
alem, alemdar, alerji, alerjik, alesta, alet, alev, alevi, alfa, alfabe, algiil, algi, algila, algn, ali, aliaga, alican, alim, aliye,
alkali, alkan, alkol, allim, alla, allah, allame, allegro, allik, alman, almanca, almanya, alo, alp, alparsian, alpaslan, alpay,
alper, alperen, alpinist, alptekin, alpu, alt, altan, altay, alternatif, alternator, altimetre, alto, altyapi, altigen, altin, altinbas,
altinbasak, altinci, altindag, altintas, alyans, algak, algi, algila, aliiminyum, alici, alim, alin, alinti, alig, alis, aliskan, aligtir,
alistirma, aligveris, aman, amasra, amator, amazon, amag, amagla, ambalaj, ambalajla, ambar, amber, amblem, ameliyat,
amerika, amerikan, ametist, amfi, amin, amine, aminoasit, amiral, amme, amorf, amortisor, amper, ampermetre, amplifikator,
ampul, an, ana, anadolu, anahtar, analitik, analiz, analog, anamur, ananas, anaokulu, anatomi, anatomik, anayasa, anag,
andiz, anemon, anestezi, anesteziyoloji, angola, animasyon, anka, ankastre, anket, anla, anlam, anlat, anlati, anlatim, anlayzs,
anlas, anlasma, anlik, anne, anonim, anormal, ansiklopedi, ant, antakya, anten, antep, antialerjik, antibakteriyel, antibiyotik,
antik, antika, antioksidan, antiseptik, antoloji, antrasit, antre, antrenman, antrenor, antropoloji, ani, anil, anit, ap, apak, apar,
aparat, aparey, apartman, apatit, apaydin, apel, aplik, aplike, apple, apse, ar, ara, araba, araban, arabi, arabistan, araci,
aragonit, aral, arala, aram, aran, aranjman, arap, arap¢a, arayiiz, araz, arazi, arag, arastir, arastirma, arda, ardiye, ardig,
arel, arena, argo, argon, argunsah, arif, arife, aritmetik, arjantin, ark, arka, arkadas, arkalik, arkan, arkeoloji, arkin, arma,
armada, arman, armatiir, armagan, armine, armoni, armonika, armut, armutlu, aroma, aromatik, arp, arpa, arsa, arsal, arslan,
arsiz, art, artan, arter, artist, artrit, artug, artir, aruz, arz, arzu, arzula, ari, arican, arik, artkan, arila, arin, arit, ariz, ariza,
arsiv, arsivle, as, asa, asabi, asal, asalet, asansor, asayis, aselsan, asetat, asetilen, aseton, asfalt, asgari, asi, asil, asimetrik,
asistan, asit, asiye, ask, asker, askeri, aski, aslan, ash, aslihan, asma, asmolen, asorti, aspirator, ast, astar, astigmat, astroloji,
astronomi, astronomik, astsubay, astim, asutay, asya, asu, asim, asw, at, ata, atahan, atak, atakan, atalay, ataman, atari,
atasagun, ataseven, atasoy, atasoz, atatiirk, atatiirkgii, ataullah, atay, ate, ates, atesin, atesle, ati, atik, atilla, atki, atla, atlas,
atlet, atletizm, atm, atmaca, atmosfer, atom, atomik, attar, atolye, atif, atk, atl, attlim, atim, atis, atistir, av, avadanlk,
avangart, avans, avantaj, avar, avare, avci, avcilar, avene, avize, avla, aviu, avni, avokado, avrasya, avrupa, avukat,
avustralya, avusturya, avug, avugic, avsar, ay, aya, ayak, ayakkabi, ayakla, ayan, ayar, ayarla, ayas, ayaydin, ayaz, ayazma,
ayas, aybar, aybek, ayberk, aybike, aydan, aydemir, aydogdu, aydiner, aydinger, aydinlan, aydinlar, aydinlat, aydintepe, ayet,
ayetullah, ayfer, aygiil, aygiin, ayhan, aykut, aykiri, ayla, aylak, aylin, aylik, ayman, ayn, ayna, ayni, aynur, ayni, aynisefa,
ayran, ayranci, ayrag, ayricalik, ayrik, ayril, ayrim, ayrinti, ayrintila, ayrig, aysal, aysel, aytag, aytekin, ayten, ayva, ayyas,
ayga, aygicek, ayi, ayin, ayip, ayir, ayse, aysegiil, aysekadn, aysen, aysenur, aza, azad, azal, azer, azerbaycan, azeri, azim,
aziz, azizi, azman, azmi, azra, azzam, ag, agacak, agar, agelya, aclik, agma, agi, a¢ikgoz, agikla, agiklama, agil, agila, aii, ag,
aga, agar, agag, agagla, agda, agla, agustos, agi, agim, agin, agir, agirla, agit, agiz, ai, aids, as, asama, asagi, asivan, ask,
askale, askn, asure, asgi, asi, asik, asila, asin, asiri, baba, babadag, babiir, babiali, baca, bacak, badem, badi, badminton,
badya, bafra, bagaj, baget, baha, bahaddin, bahadir, bahaeddin, bahar, baharat, bahariye, bahir, bahri, bahriye, bahtiyar,
bahge, bahgelievler, bahgesaray, bah¢ivan, bak, bakalit, bakan, baki, bakiye, bakla, baklava, bakliyat, bakrag, bakteri,
bakterivel, baki, bakici, bakim, bakin, bakir, bakirkoy, bakis, bal, bala, balaban, balamir, balast, balat, balata, balayi, balbal,
baldo, baldwr, bale, balerin, bali, balina, balistik, balkan, balkon, balo, balon, balsam, balta, baltaci, baltala, balyoz, balyozla,
balgova, balgik, balik, balikla, balik¢in, balim, balin, bambaska, bambu, bamya, ban, bandaj, bando, bandrol, bandir,
bandirma, bani, bank, banka, banker, banko, bant, bantla, banu, banyo, bap, bar, barak, baran, barbar, barbaros, barbekii,
barbunya, bardak, baret, barfiks, bariyer, bark, barkod, barlas, baro, barometre, barut, bar¢in, bari, barmn, barinak, bars, bas,
basamak, basen, basil, basiret, basit, bask, basket, basketbol, baskil, baskiil, baski, baskila, baskin, basma, baston, bastir,
basur, basi, basim, basin, basing, bat, batak, batarya, bateri, battaniye, batu, bati, batik, batin, bavul, bay, bayan, bayar, bayat,
baydar, bayer, bayezit, bayi, bayii, baykal, baykan, baykus, bayman, bayrak, bayraktar, bayram, bayrampasa, baysal, baysan,
bayt, bayil, bayindir, baz, bazik, bag, bag, bagcik, bagcilar, bagda, bagdadi, bagdat, bagla, baglam, baglama, baglant,
baglantila, bagi, bagim, bagir, bagirsak, bagis, bagisik, bas, basak, basar, basari, basbakan, baska, baskan, baskent, baskurt,
basla, baslangig, bash, bashk, basucu, basvur, bagvuru, basyapit, basyazi, basortii, basogretmen, bbc, bebe, bebek, beceri,
becerikli, bedava, bedel, beden, bedeni, bedevi, bedir, bedirhan, bedran, bedri, bedriye, begonvil, begiim, beher, behice, beh liil,
behram, behget, bej, bek, bekar, bekir, bekle, beklenti, bektas, bektasi, bek¢i, bel, belde, bele, beledi, belediye, belek, belen,
belge, belgele, belgesel, belgi, belgin, beli, belir, belirle, belirli, belirt, belirti, belle, bellek, belli, bel¢ika, bembeyaz, benek,
bengi, benimse, beniz, benlik, benna, bent, benze, benzer, benzet, benzin, bera, berat, berbat, berber, berdus, bere, bereket,
berele, bergama, beril, berjer, berk, berka, berkay, berke, berker, berki, berkin, berksoy, bermuda, berna, berra, berrak, berri,
berrin, bert, besi, besin, besle, besleme, besmele, bestekar, bet, beta, betik, beton, betoniyer, betiil, bey, beyan, beyaz, beyazla,
beyazlik, beyazit, beydag, beygir, beyhaki, beyhan, beyin, beykoz, beylerbeyi, beylikova, beyoglu, beypazari, beytiissebap,
beyza, beyzbol, bez, beze, bezelye, begen, begeni, beser, besik, besiktas, besir, besle, bestas, biber, biberiye, biberlik, biberon,
bibliyografi, bibliyografya, biblo, bican, bidon, biftek, biga, bigudi, bihter, bijuteri, bike, bikini, bil, bilal, bilardo, bildik, bildir,
bildiri, bildirim, bilek, bileklik, bilen, bilet, bileyici, bilezik, biles, bilesen, bilesikgiller, bilge, bilgehan, bilgen, bilgi, bilgilen,
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bilgin, bilgisayar, bilim, bilimsel, biling, bilingalti, bilinglen, bilisim, bilissel, bilkan, billur, bilmece, bilmen, bina, bindall,
binek, binici, binlerce, bip, bira, biraz, birbir, bircan, birebir, birey, bireysel, birgiil, biricik, birik, birikim, birim, birinci, birle,
birles, birlesik, birlik, birliktelik, birol, birsen, bisiklet, biskiivi, bistro, bisturi, bit, bitim, bitir, bitis, bitisik, bitki, bitkin, bitkisel,
bitter, biye, biyografi, biyokimya, biyoloji, biyolojik, biyopsi, bizans, bizle, big, bigcim, bigimle, blender, blok, bloke, bloknot,
blum, bluz, bm, bobin, bobinaj, bocuk, bodrum, bodur, bohem, boh¢a, boh¢ala, boks, bol, bolero, bolivya, bolluk, bolvadin,
bomba, bombe, bonbon, boncuk, bone, bono, bor, bora, bordo, bordiir, bornova, bornoz, borsa, boru, bor¢, bosna, bosnall,
bostan, bot, botanik, boy, boya, boyala, boynuz, boyun, boyut, boz, boza, bozan, bozbey, bozcaada, bozkurt, bozkir, bozuk,
bozul, bog, bogaz, bogazigi, bogazkdy, boguk, bos, bosa, bosal, bosan, bosanma, bosluk, branda, brans, bravo, brezilya,
briyantin, brokar, bronz, brongit, bros, brogiir, briit, buat, buca, bucak, buda, budak, buhar, buhurdan, buji, buket, bukle, bul,
bula, bulak, bulanti, bulag, bulasici, bulasik, bulasikhane, buldan, bulgar, bulgarca, bulgaristan, bulgur, bulmaca, bulun,
bulundur, bulut, bulus, bulvar, bumerang, bumin, bunama, bungalov, bur, bura, burak, burcu, burgu, burhan, burhaniye,
burjuvazi, burma, burs, buru, burun, burundi, burg, bur¢ak, but, butik, buton, buy, buyruk, buyur, buz, buzagi, buzdolabi,
bugday, bugra, bugu, bobrek, bocek, boke, bol, bolge, bolgele, bilgesel, bolme, bolii, boliicii, boliim, boliimle, borek, borii,
bagiirtlen, biife, biik, biike, biikliim, biilbiil, biilent, biilten, biinyamin, biinye, biiro, biirokrasi, biiryan, biiri, biist, biitce, biitiinle,
biitiinlesik, biiyii, biiyiik, biiyiikbas, biiyiile, biiyiiteg, biisra, bicwr, bildir, bildircin, birak, bk, bizdik, bigak, bigakla, bigcaklik,
bigakgi, cacik, cadde, cafer, cahid, cahilive, cam, cami, camla, can, canan, canavar, candan, candeger, caner, cani, canip,
cankurtaran, canlan, canli, canser, cansever, cansu, cansin, cantiirk, cari, carla, cart, carullah, casino, casus, cay, cazibe,
cazip, cd, cebe, cebeci, cehennem, ceket, celal, celaleddin, celil, cem, cemaat, cemal, cemalettin, cemil, cemiyet, cemre, cenab,
cenaze, cendere, cengiz, cenk, cennet, centilmen, cep, cephe, ceren, cereyan, cerrah, cerrahi, cerrar, ceset, cetvel, cevabi,
cevahir, cevap, cevapla, cevat, cevdet, cevher, ceviz, cevizi, ceyda, ceyhan, ceyhun, ceylan, ceza, cezaev, cezai, cezayir, cezbet,
cezerye, cezmi, cezp, cezve, cibinlik, cici, cif, cihad, cihan, cihangir, cihanser, cihat, cihaz, cila, cilala, cilasun, cilt, ciltle, cimri,
cin, cinayet, cingoz, cins, cinsel, cinsi, cinsiyet, cinugen, cips, cirit, ciro, civan, civar, civciv, civelek, ciger, cm, conta, cop,
corum, cografya, cosku, coskun, cukka, cuma, cumali, cumartesi, cumayeri, cumhuriyet, cunda, cup, ctimbiis, ciineyd, ciineyt,
ciiz, ciizdan, ciliz, cimbiz, cireir, curt, dadi, dahice, dahil, dahili, dahiliye, daimi, dair, daire, dakik, dakika, daktilo, dal, dala,
dalaman, dalas, dalga, dalgalan, dalgin, dalgi¢, dalkili¢, dalya, dalyan, dam, damacana, damak, damar, damat, damga, damla,
damper, dan, dana, danimarka, danis, dans, dantel, danis, danisman, dara, daral, darbe, darcan, darende, darphane, dariissifa,
dar, data, dav, dava, davet, davetiye, davlumbaz, davran, davrams, davud, davudi, davul, davut, daya, dayali, dayan, dayanak,
dayang, dayanikl, dayi, dag, dagla, dagil, dagilim, daginik, dagit, dagitim, ddy, debriyaj, dede, dedektif, dedektor, dedikodu,
def, defans, defile, defin, define, defne, defo, defter, defterdar, deha, dejenerasyon, deklansor, dekolte, dekor, dekorasyon,
dekoratif, dekore, del, delgeg, delgi, deli, delice, delik, delil, deliorman, delir, delta, dem, demet, demir, demiray, demirag,
demirbas, demirci, demirel, demirer, demirhan, demiri, demirkan, demirkap:, demirle, demle, demlik, demo, demokrasi, dene,
deneme, denet, denetim, deney, deneyim, deneyimle, deneyle, denge, deniz, denizalti, denizkizi, denk, deodorant, deontoloji,
departman, depo, depola, deprem, depresyon, der, derbent, dere, derece, derecele, deren, dergah, dergi, deri, derin,
derinlemesine, derle, derlem, derman, dermatolog, dermatoloji, dernek, ders, dershane, dert, dervis, derya, derz, desen, desibel,
deste, destek, destekle, detay, detayla, detektor, deterjan, dev, deva, devam, deve, develi, devir, deviet, devran, devre, devrek,
devren, devret, devri, devrim, devriye, deyim, dezenfeksiyon, dezenfektan, dezenfekte, deg, deger, degerle, degerlen, degir,
degirmen, degis, degisik, degisim, degiske, degisken, degnek, degnekle, desarj, dicle, didaktik, didem, dijital, dikdortgen, diken,
dikey, dikili, dikiz, dikis, dikkat, dikmen, dil, dilara, dilaver, dile, dilek, dilim, dilimle, dilmen, dilruba, dilsad, dimyat, din,
dinamik, dinamizm, dinamo, dini, dink, dinle, dinlen, dinozor, ding, dinger, dip, diplomat, dire, direk, direksiyon, diren, direng,
dirgen, dirgenle, dirsek, dirsekle, disiplin, disk, disket, distribiitor, divan, divane, divani, divit, diyabet, diyabetik, diyafon,
diyafram, diyanet, diyar, diyet, diyetisyen, diyot, diz, dizayn, dizdar, dizel, dizi, dizile, dizim, diziist, diziistii, dis, disbudak, disi,
disle, dk, dmo, do, dodurga, dok, doktor, doktora, doktrin, doku, dokuma, dokun, dokiiman, dol, dola, dolam, dolan, dolandir,
dolap, dolar, dolay, dolas, doldur, dolgu, dolgun, dolma, dolmus, dolomit, dolu, dolunay, domates, domino, domuz, don, dona,
donanim, dondurma, donuk, doping, doruk, dost, dosya, dosyala, doy, doyastya, doygun, doyum, doz, dozaj, dozer, doga, dogal,
dogan, doganay, dogay, dogra, dogram, dograma, dogrul, dogrula, dogrultu, dogu, dogukan, dogum, dogur, dragon, draje,
drama, drenaj, dua, duba, duble, dubleks, dudak, dudu, duetto, duka, dul, duman, dumanla, dumlupinar, duo, dur, durak, dural,
duran, durdur, durmus, dursun, duru, durum, dut, duvak, duvar, duy, duyar, duygu, duyur, duyuru, dus, dok, dokme, dokiim,
dolek, don, donem, donen, dénence, déner, donme, doniim, doniis, dortdivan, dév, doviz, dovme, doviis, dose, dosem, déseme,
diibel, diicane, diiden, diidiik, diiello, diikkan, diilger, diimdiiz, diimen, diindar, diinya, diirbiin, diirdane, diive, diizel, diizelt,
diizelti, diizen, diizenle, diizey, diizgii, diizine, diizle, diig, diigme, diigmele, diigii, diigiim, diigiin, diis, diisle, diisman, diigiik,
diistin, diigtiniir, diisiir, dir, dis, diski, ebabil, ebat, ebe, ebegiimeci, ebele, ebrar, ebru, ebruli, ebu, ebubekir, ece, ecza, eczane,
eda, ede, edebi, edebiyat, edep, eder, edib, edim, edin, edip, edisyon, editor, ediz, efe, efekt, efendi, efil, eflatun, efor, efsane,
efsun, ege, egemen, ego, egzama, egzersiz, egzotik, egzoz, ehil, ehli, ehlikeyf, ehliyet, ejder, ejderha, ek, ekber, eke, eker, ekg,
ekim, ekin, ekip, ekipman, ekle, eklem, eklenti, ekmek, ekmeleddin, ekol, ekoloji, ekolojik, ekonometri, ekonomi, ekonomik,
ekonomist, ekose, ekosistem, ekran, ekrem, eksantrik, eksen, ekspres, ekstra, ekstre, ekstrem, ekvator, eksi, el, ela, elastik,
elastikiyet, elbise, elde, eldiven, ele, elek, elektrik, elektrikle, elektro, elektromanyetik, elektronik, elektrostatik, elem, eleman,
element, elestir, elestiri, elgin, elhan, elif, elim, elips, eliptik, elit, elle, elma, elmadag, elmali, elmas, elver, elveris, elyaf, elyesa,
elci, em, emanet, emay, emaye, embriyoloji, emek, emekle, emekli, emel, emeg, emin, emine, eminénii, emir, emlak, emmi,
emniyet, empati, emprime, emrah, emre, emrullah, emsal, emval, emzik, emzir, enderun, endiselen, endokrinoloji, endonezya,
endiiliis, endiistri, endiistriyel, ene, ener, enerji, enes, enez, enfeksiyon, enfes, enformasyon, engel, engelle, engin, enginar, enik,
enis, enise, enjeksiyon, enjekti)'r, ensar, ense, enstitii, enstriiman, entegrasyon, entegre, enteresan, envanter, enver, epilasyon,
epsilon, er, eralp, eraslan, erbay, erbas, ercan, erciyes, erciiment, erdal, erdem, erding, erdogan, erek, ereksiyon, eren, erendiz,
erengiil, erer, eregli, erg, ergani, ergen, ergeng, ergi, ergin, ergonomi, ergonomik, ergun, erguner, ergiil, ergiin, ergiiven,
erhan, eri, erik, erim, ering, eris, eriste, erk, erkal, erkam, erkan, erke, erkek, erkul, erma, erman, ermeni, ermenice, ermis,
eroinman, erol, eros, erotik, ersan, ersin, ersu, ertan, ertas, erte, ertekin, erten, ertesi, ertug, ertugrul, eryaman, eryilmaz,
ergetin, ersahin, ersan, es, esad, esans, esas, esed, esen, esenle, esenler, eser, esin, esinti, esir, eski, eskiz, esma, esman, esna,
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esnaf, esne, esnek, espri, esra, esrarengiz, estetik, et, etamin, etap, etek, etekle, etem, eten, ethem, eti, etik, etiket, etiketle,
etimoloji, etiyopya, etken, etki, etkile, etkin, etmen, etnik, etnografya, etnoloji, etol, etyemez, ev, evcil, evcilik, ever, evin,
evirgen, evig, eviat, evlen, evli, evlilik, evliya, evrak, evre, evren, evrensel, evrim, evg, ey, eylem, eyliil, eyvallah, eyiip, €z, eza,
ezan, ezber, ezgi, ezine, eziyet, eg, ege, egele, egim, egit, egitim, egitmen, egitsel, egle, eglen, eglence, es, esari, esarp, esek,
esfak, esik, esit, esle, eslem, esme, esofinan, esref, esya, fa, faaliyet, fabl, fabrika, fadime, fahreddin, faik, fail, faiz, fakir, faks,
faksla, faktor, fakiilte, fakir, fal, falez, familya, fanatik, fani, fanila, fanta, fantastik, fantazya, fantezi, fanus, far, fare, farenjit,
farika, faris, fark, farmakoloji, fars, farsca, faruk, faruki, farz, far, fas, fasikiil, fash, fasulye, fasil, fatih, fatma, fatmagiil,
fatmanur, fatos, fatura, fauna, favori, fay, fayans, fayda, faydalan, faz, fazla, fazlullah, fazh, fazil, fedai, federal, federasyon,
fehim, fehmi, feke, felaket, felsefe, felsefi, fen, fener, fent, fer, ferace, ferah, ferahla, ferda, ferdi, ferhat, ferid, feridun,
feridiiddin, feriha, ferit, ferma, ferman, fermuar, ferruh, fert, feryat, fes, fesat, feslegen, festival, fethet, fethi, fethiye, fethullah,
Jetih, fetva, fevzi, feyiz, feyza, feyzi, feyzullah, feza, fiber, fidan, fide, figen, figiir, fihrist, fihristle, fiil, fikir, fikret, fikri, fikriye,
fil, fildis, file, filet, fileto, filika, filipinler, filiz, film, filo, filozof, filtre, filtrele, fin, final, finalist, finans, finansal, fincan, finike,
finlandiya, firdevs, fire, firefox, firma, firuze, fiskos, fisto, fit, fitil, fitille, fitre, fivat, fiyatla, fiyonk, fizik, fizyoloji, fis, fisek, fisle,
flama, flaman, flamingo, flas, flasor, flebit, flok, flora, flort, fliit, folklor, folyo, fon, fondéten, fonksiyon, fonksiyonel, fonla, fora,
form, forma, formalite, format, formika, formiil, formiiler, fors, forsa, forte, forum, fosfat, fosfor, fosil, foto, fotokopi, fotoroman,
Jfotosentez, fototerapi, fotograf, fotografla, foca, frambuaz, frank, fransa, fransiz, fransizca, frekans, fren, frenle, freze, frezele,
fritoz, fuad, fuar, fuat, fujer, ful, fular, fulya, funda, furkan, fut, futbol, fuzuli, fon, fiime, fiisun, fiize, fiizen, fifa, fikra, fila, findik,
Sfindiklaran, findikl, firat, firdondi, firfir, firla, firsat, firt, firtina, firca, fircala, firtldak, firin, firinla, fis, fiskiye, fistik, fisilda,
[fitik, fiskir, gabon, gag, gaga, gala, galaksi, galat, galatasaray, galeri, galeta, galib, galip, galos, galvaniz, galyum, gam, gama,
gamze, gar, garaj, garanti, gard, gardenya, gardirop, gargar, gargara, garip, garnitiir, garson, gastroenteroloji, gauss, gaye,
gayet, gayret, gayrimenkul, gaz, gazal, gazanfer, gazel, gazelle, gazete, gazi, gaziemir, gazoz, gazzali, gh, gebe, gebze, gecele,
gecelik, gecik, gedik, gediz, gel, gelecek, gelenek, gelin, gelincik, gelinlik, gelir, gelis, gelisim, gelistir, gem, gemi, gen, gencal,
gence, gencel, genel, general, genetik, genis, genisle, genislik, gen¢, geometri, geometrik, ger, gerdan, gerdanlk, gerede,
gerekli, gerekse, gereksin, gereksinim, gerekge, gere¢, gergedan, gergi, gergin, geriatri, gerilim, gerilla, gercekle, getir, getiri,
gev, geven, geveze, gevrek, gevse, geyik, gez, gezegen, gezgin, gezi, gezin, gezinti, gegen, geger, gegici, gegin, gegir, ge¢it, gecis,
gegmiy, gibisi, gider, gidi, gidon, gilaburu, ginseng, gir, girdi, girenle, girit, giris, girisim, git, gitar, giy, giyim, giyin, giyotin,
giysi, giz, gizem, gizli, glikoz, global, goblen, gofret, gol, golf, gomalak, gonca, gondol, goril, grafik, grafit, gram, gramaj,
gramer, gramofon, granat, granit, graniil, graviir, grek, gres, greyder, gri, gril, grip, grup, grupla, guatemala, gudde, gufian,
guguk, gulam, gurbet, gurup, gurur, gusto, gut, gébek, gok, gokalp, gokdelen, gokkusagi, gékmen, goksu, goktiirk, gokyiizii,
gokge, gokgek, gokgen, gol, gélbasi, golciik, gole, gilge, gélgele, golyaka, gém, gomlek, gomme, gon, génder, gonderi, goneng,
génye, gonyele, goniil, gor, gorele, gérev, gorgii, gérkem, gorsel, gorii, goriin, goriintii, goriintiile, goriiniim, goriiniis, goriis,
goriigme, goster, gosterge, gosteri, gosteris, gotiir, govde, géy, goyniik, goz, gozalt, gozde, goze, gozenek, gozet, gozle, gozlem,
gozlemle, gozliik, gozyas, goziik, gog, gocebe, gocer, gocmen, gogiik, gogiis, gii, giibre, giibrele, giideri, giidii, giidiik, giidiil,
giil, giilay, giilbahar, giilendam, giiler, giile¢, giilgiin, giilhan, giilhamim, giilistan, giille, giillii, giilmece, giilnihal, giilnur,
giilsen, giilseren, giilsu, giiltekin, giilten, giilzar, giilcin, giiliiciik, giiliimse, giilsah, giilsen, giim, giimriik, giimriikle, giimiis,
giimiisle, giin, giinah, giinay, giinaydin, giincel, giincelle, giindelik, giindem, giiney, giines, giinesle, giingéren, giinliik, giinyiizii,
giinii, giintibirlik, giirbiiz, giirdal, giirel, giirer, giires, giirkan, giirle, giirol, giirpinar, giirsel, giirz, giiriiltii, giiriin, giit, giive,
giiven, giivence, giivenilir, giivenirlik, giiveng, giivercin, giiverte, giiz, giizelbahge, giizelyurt, giizergah, giizide, gii¢, giiclen,
giiclii, giigiim, gicik, gicirda, gida, gidakla, gigi, gipta, grgir, ha, haber, haberdar, haberles, habib, habil, hac, hace, hacer,
hacim, hacivat, haci, had, hadde, hadi, hadis, haf, hafif, hafifle, hafiye, hafize, hafriyat, hafia, hafiz, hafiza, hain, hak, hakan,
hakem, haki, hakiki, hakim, hakimiyet, hakki, hakla, haksever, hal, halat, halag, haldun, hale, halep, halhal, halid, halide, halil,
halim, halime, halis, halit, hali¢, halk, halka, halkala, hallet, halojen, halter, haluk, hali, ham, hamak, hamam, hamburger,
hamdi, hami, hamid, hamide, hamil, hamile, hamit, hamiyet, hamlag, hamle, hamlet, hammad, hamur, hamza, han, hanbeli,
hande, hane, hanedan, hanef, hanefi, hanif, hanife, hansa, hanger, hangerle, hanim, hap, hapsir, har, hara, haram, harbi,
harbiye, harca, hardal, hare, harekat, hareket, harem, harf, harici, harika, haris, harita, harman, harmandal, harnup, harp,
hars, harun, harg, has, hasan, hasar, hasat, haseki, hasen, haseni, haskoy, hasret, hassa, hassas, hassasiyet, hasta, hastahane,
hastalan, hastalik, hastane, hasut, hasir, hat, hata, hatem, hatib, hatice, hatim, hatip, hatmi, hattat, hatun, hatira, hatirat,
hatirla, hav, hava, havai, havalan, havale, havan, havas, havla, havlu, havut, havuz, havuzla, havug, havva, havya, havza, hay,
hayal, hayalet, hayali, hayalperest, hayat, hayati, hayda, haydar, haydarpasa, haydi, haymana, hayrabolu, hayran, hayrat,
hayreddin, hayret, hayrettin, hayri, hayrunnisa, hayta, hayvan, hayvanat, haz, hazal, hazar, hazer, hazin, hazine, haziran,
hazne, hazim, hazirla, hazirlik, hag, hagh, hasere, haghas, hasim, hasimi, hasla, hedef, hedefle, hedik, hediye, hekim, hekimbasi,
helen, helezon, helikon, helikopter, helva, helyum, hematit, hemsire, hendek, hentbol, herk, hesap, hesapla, heves, hey,
heyamola, heybe, heyecan, heyecanlan, heyet, heykel, hibrit, hicaz, hiciv, hicran, hicret, hidayet, hidrofor, hidrojen, hidroksit,
hidrolik, hijyen, hijyenik, hikaye, hikem, hikmet, hilal, hile, hilmi, himmet, hin, hind, hindi, hindiba, hindistan, hint, hiper,
hipodrom, his, hisar, hisse, hisset, hissi, histoloji, hitabet, hitap, hitit, hizala, hizber, hizmet, hizmet¢i, hisam, hobi, hoca, hol,
holding, hollanda, honduras, hoparlor, hoppala, horasan, horla, hormon, horoz, hortum, hosgorii, hoslan, hu, huda, hukuk,
hukuki, humma, huni, hurda, huri, huriye, hurma, hurg, hursid, husus, huzur, hus, hiicre, hiicum, hiidavendigar, hiikiim,
hiikiimdar, hiilya, hiiner, hiinkar, hiir, hiirrem, hiirriyet, hiiseyin, hiiseyni, hiisniye, hiisnii, hiisrev, hiisiin, hiiziin, hiiziinlen, hidr,
hifz, hifzi, hifzissthha, hir, hirdavat, hirka, hirs, hirsiz, hirvatistan, hiz, hizar, hizlan, hizir, hizirbey, iade, ibadet, ibig, ibn,
ibrahim, ibrani, ibranice, ibre, ibrik, icat, ici, icra, idare, idari, iddia, ide, idea, ideal, idil, idrar, idris, iett, ifa, ifade, iffet, iflas,
iftar, iguana, ihale, iham, ihanet, ihbar, ihlal, ihlas, ihracat, ihram, ihrag, ihsan, ihsaniye, ihtarname, ihtilaf, ihtilal, ihtiva,
ihtiyar, ihtiyag, ihtisam, ika, ikame, ikaz, ikbal, ikebana, ikizler, iklim, iklimle, ikna, ikon, ikram, iksir, iktisadi, iktisat, il, ilahi,
ilahiyat, ilan, ilave, ilag, ilagla, ilbey, ilbeyi, ileri, ilerle, ilet, ileti, iletken, ilgi, ilgile, ilgilen, ilging, ilhami, ilhan, ilik, ilim,
iliski, iliskin, ilkbahar, ilke, ilker, ilkim, ilknur, ilkokul, ilkégretim, ilmi, ilmihal, ilyas, ilge, im, ima, imaj, imal, imalat,
imalathane, imam, imamoglu, iman, imar, imdat, imge, imha, imitasyon, imkan, imla, immiinoloji, imparator, imrahor, imran,
imren, imza, imzala, in, inal, inan, inang, ince, incel, incele, inci, incil, incin, incir, indeks, indi, indikator, indir, indirge,
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indiikle, indiiksiyon, inebolu, inegol, inek, inekle, infaz, ingiliz, ingilizce, ingiltere, ini, inkilap, inme, insan, insiilin, interaktif,
internet, intikam, ing, inonii, insa, insaat, insallah, ip, ipek, iplik, ipotek, iptal, ipug, iran, irdele, irem, irfan, iri, iris, irlanda,
irmik, irsaliye, irtibat, irtikap, is, isa, isabet, ishak, ishal, isim, iskambil, iskan, iskandinav, iskarpela, iskele, iskelet, iskenderun,
iskonto, iskota, islam, islami, islamiyet, ismail, ismet, ispanya, ispanyol, ispanyolca, ispat, ispatla, israil, istasyon, istatistik,
istavrit, iste, istek, istem, isteri, istif, istifle, istihdam, istihkam, istikbal, istiklal, istikrar, istila, istiridye, istisna, istisnai, isveg,
isvigre, isyan, it, italik, italya, italyan, italyanca, itfaiye, ithal, ithalat, itibar, itibari, itimat, itina, itiraf, ito, ittihat, iv, ivgi, ivme,
iyon, iyonik, iz, izdiham, izdiisiim, izgi, izin, izle, izlem, izlenim, izmit, iznik, izolasyon, izolator, izole, izzet, icecek, igel, icer,
igeri, igerik, i¢glidii, i¢im, icki, ictihat, ig, igde, igne, ignele, igreng, is, isaret, isaretle, isbirlik, iscan, ise, isgal, isit, iskence,
isle, islek, islem, iglemci, isletme, igletmen, islev, istah, istirak, isveren, is¢i, jaguar, jale, jambon, jandarma, jant, japon,
Jjaponca, japonya, jartiyer, java, jel, jelatin, jenerator, jenerik, jeofizik, jeolojik, jet, jeton, jilet, jimnastik, jinekoloji, jinekolojik,
Joker, jole, jiipon, kaan, kab, kaba, kabak, kabala, kaban, kabar, kabara, kabarcik, kabare, kabatas, kabe, kabiliyet, kabin,
kablo, kabuk, kabuklan, kabul, kabullen, kabus, kabza, kabiz, kadastro, kadayyf, kadeh, kadem, kademe, kadife, kadir, kadran,
kadri, kadriye, kadro, kadi, kadikoy, kadwn, kafa, kafadar, kafdagi, kafe, kafein, kafes, kafesle, kafeterya, kafkas, kaftan,
kahraman, kahvalti, kahve, kahverengi, kahya, kaide, kainat, kak, kakao, kaktiis, kal, kalaba, kalafat, kalamar, kalams, kalan,
kalay, kalbi, kaldw, kaldirag, kaldirim, kale, kalecik, kalem, kalemtiras, kalender, kaleydoskop, kalfa, kalibrasyon, kalibre,
kaligrafi, kalite, kalk, kalkan, kalkin, kalkis, kalori, kalorifer, kalp, kalsit, kalsiyum, kalyon, kalga, kalin, kalip, kalipla, kam,
kama, kamala, kamag, kambiyo, kame, kamelya, kamera, kameri, kamil, kamile, kamp, kampana, kampanya, kampiis, kamu,
kamuflaj, kamuoyu, kamyon, kamyonet, kam¢i, kamig, kan, kana, kanaat, kanada, kanal, kanarya, kanat, kanatlan, kanavige,
kanca, kancala, kandemir, kandil, kandilli, kandw, kandira, kanepe, kangal, kanguru, kani, kano, kanser, kanserojen, kansu,
kant, kantar, kantaron, kantin, kanun, kanuni, kanyon, kani, kanit, kanitla, kaos, kap, kapa, kapak, kapal, kapama, kapan,
kapasite, kapat, kapitone, kapla, kaplam, kaplama, kaplan, kaplumbaga, kaplica, kaporta, kapsa, kapsam, kapsiil, kaptan,
kaput, kapiison, kapi, kar, kara, karaagag, karabas, karabiber, karabina, karaburun, karabugday, karaca, karacabey, karacan,
karaciger, karadag, karadeniz, karagéz, karagiil, karahan, karahindiba, karaisali, karakacan, karakter, karakus, karamanl,
karamiirsel, karanfil, karanlk, karapinar, karar, karatay, karatas, karate, karavan, karagam, karbon, karbonat, karbondioksit,
karbonhidrat, karbiirator, kardelen, kardes, kardiyak, kardiyoloji, kare, karekék, karele, karga, kargo, kargi, kari, karikatiir,
karin, kariyer, karizma, karkas, karma, karmakarisik, karman, karmas, karmasa, karnaval, karne, karniyarik, karo, karpit,
karpuz, kart, kartal, kartel, kartezyen, karton, kartopu, kartpostal, kartus, kartvizit, karyola, kari, karin, karinca, karis, karisik,
karisim, karsila, karsilas, karsilik, karsit, karsivaka, kas, kasa, kasaba, kasala, kasap, kase, kaset, kasis, kask, kasko, kasnak,
kasnakla, kasik, kasimpati, kasir, kat, katalog, katalogla, katar, katarakt, kategori, kati, katil, katip, katki, katla, katlan, katliam,
katman, katmer, katre, katil, katilim, kauguk, kavak, kavakiidere, kaval, kavanoz, kavas, kavga, kavi, kavim, kavis, kavra,
kavram, kavuk, kavun, kavur, kavurma, kavus, kavsak, kay, kaya, kayaalp, kayak, kayan, kayag, kaybet, kaybol, kaydet, kaydol,
kaydirak, kaygan, kaygi, kayhan, kaymak, kaymaz, kayna, kaynak, kaynaklan, kaynakca, kaynar, kaynarca, kaynat, kayra,
kayser, kayyim, kayik, kayin, kayip, kayisi, kayit, kayitla, kayis, kaz, kaza, kazak, kazakistan, kazan, kazang, kazasker, kazein,
kazi, kazik, kazim, kacak, kacar, kagin, kagir, kagan, kagit, kagithane, kagitla, kas, kasar, kase, kasif, kaskol, kaskorse, kasmir,
kagi, kasik, kasikla, kasint, kb, kbb, kdv, keban, kebap, kebir, kedi, kefalet, kefe, kefir, kehribar, kek, kekik, kekle, keklik, kel,
kelam, kelebek, kelep, kelepir, kelepge, kelepgele, keles, kelime, keloglan, kemal, kemaleddin, kemalettin, kemalist, kemalpasa,
keman, kemani, kemer, kemerle, kemik, kemir, kemirgen, kemoterapi, kenan, kenar, kendigelen, kene, kenetle, kent, kenya, kep,
kepek, kepenk, kepez, kepge, kepgele, keram, keratin, kere, kerem, keres, kereste, kerim, kerime, kerpeten, kervan, kervansaray,
kes, kese, kesel, kesele, keser, kesik, kesimhane, kesin, kesinti, kesit, keski, keskin, kesme, kestane, kestel, ket, kete, keten, keton,
ketcap, kevgir, keyfi, keyif, keykavus, keys, kege, kegele, kegi, keciboynuz, kegisedef, kecioren, kesan, kegsfet, kesif, kg, kibar,
kibrit, kik, kil, kile, kiler, kilim, kilit, kilitle, kille, kilo, kilogram, kilometre, kimlik, kimono, kimya, kimyasal, kimyon, kin, Kinik,
kir, kira, kirala, kiraz, kiremit, kireg, kiris, kirlen, kirlet, kirpi, kirpik, kist, kit, kitabevi, kitap, kitle, kivi, kigi, kisi, kisilik, kktc,
klarnet, klas, klasik, klasor, klavye, klima, klinik, klip, klips, klon, klonla, klozet, km, kobalt, kobra, koca, kocabas, kocaman,
kocasinan, kod, kodeks, kodla, kofra, kok, koka, kokart, kokla, kokteyl, koku, kol, kola, kolaj, kolayla, koldas, kolej, koleksiyon,
kolektif, kolektor, koli, kolla, kolluk, kolon, kolonya, kolonyala, koltuk, koltukla, kolye, kol¢ak, kom, komando, komar, kombi,
kombinasyon, kombine, kombinezon, komi, komik, komisyon, komita, komodin, kompak, komple, kompleks, kompres, kompresor,
komut, komutan, komiinist, komiitator, komsu, kon, konak, konakla, kondansatér, kondisyon, konektor, konfeksiyon, konferans,
konfeti, konfor, kongre, koni, konsa, konsantrasyon, konsantre, konsept, konser, konserve, konsol, konstriiksiyon, konsiiltasyon,
kont, kontak, konteyner, kontrat, kontrol, kontrolér, kontor, konu, konuk, konum, konumlan, konur, konut, konus, konvansiyonel,
konveksiyon, konvektor, konvoy, kong, kooperatif, kopar, kopek, kopuz, kopya, kopyala, kor, kordon, kore, korece, korhan,
koridor, kork, korku, korkung, korkut, korkuteli, korna, korner, koroner, korsan, korse, kortan, koru, korucu, korur, kostiim, Kot,
koton, kov, kova, kovala, kovan, kovboy, koy, koytak, koyu, koyulhisar, koyun, koz, koza, kozalak, kozan, kozlu, kozmetik, kog,
kogak, kogas, koger, kogu, kos, kostur, kosu, kosul, kosulla, kosum, kral, kralice, kramp, kravat, kreasyon, kredi, kredile, krem,
krema, kremle, krep, kres, kriko, kriminoloji, kripto, kripton, kristal, kriter, kritik, kriz, krizantem, kroki, krom, kromaj, kron,
kronik, kronograf, kronoloji, kronometre, krose, kuafor, kubbealti, kubilay, kucak, kudret, kuka, kukla, kul, kula, kulak, kulan,
kule, kullan, kuloglu, kulp, kulu, kulucka, kuliibe, kuliip, kum, kuma, kumanda, kumas, kumbara, kumla, kumlu, kumluca,
kumpas, kumru, kumsal, kundak, kundura, kungfu, kunt, kuntay, kup, kupa, kupkuru, kupon, kur, kura, kurabiye, kural, kuram,
kuran, kuray, kurban, kurbaga, kurbagacik, kurdele, kurdesen, kurgula, kurmay, kurna, kurnaz, kuron, kurs, kursiyer, kurt,
kurtar, kurtkoy, kurtul, kurtulus, kuru, kurul, kurula, kurum, kurus, kurye, kursun, kursunla, kus, kusur, kut, kutla, kutlu,
kutluay, kutsal, kutu, kutula, kutup, kuvars, kuveyt, kuvvet, kuvvetlen, kuyruk, kuyu, kuyum, kuyumcu, kuz, kuzey, kuzgun,
kuzguncuk, kuzine, kuzu, kuzula, kugu, kus, kusadasi, kusak, kusat, kusdili, kuse, kuseyr, kuskonmaz, kusku, kofte, kék, koken,
kokten, kole, komiir, kopek, kdpekle, koprii, kopiik, kopiir, kor, kérfez, korle, korpe, koriik, kise, kisele, kostebek, kostek,
kotiiliik, koy, kozle, kése, kosk, kiibra, kiikre, kiikiirt, kiil, kiilliyat, kiilot, kiiltiir, kiiltiirel, kiilyutmaz, kiilge, kiimbet, kiime, kiimes,
kiinye, kiip, kiipe, kiipeste, kiir, kiirdan, kiire, kiirek, kiirele, kiiresel, kiirk, kiirsii, kiirt, kiirsad, kiirsat, kiispe, kiitiik, kiitiiphane,
kiivet, kiigiik, kiiciikbas, kiigiil, kibris, kikirdak, kil, kilavuz, kilcal, kil¢ik, kilyf, kilifla, kiling, kilig, kimiz, kin, kina, kinala, kinik,
kipti, kir, kiran, kirag, kirca, kirci, kirgizistan, kirkambar, kirkpinar, kirlangig, kirlent, kirma, kirmizi, kirtasiye, kirg, kir¢il,
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karik, ks, kinisik, kisal, kisayol, kiskan, kismi, kisik, kisum, kisir, kisit, kat, kita, kivam, kivang, kivil, kivileim, ko, kivireik, ki,
kiyafet, kiyas, kiyma, kiymet, kiyi, kiyila, kiz, kizak, kizakla, kizar, kizart, kizart, kizgin, kizmabirader, kizil, kizilay,
kizilcahamam, kazilderili, kizilgam, kizilotesi, kis, kisla, kislak, la, labirent, laboratuvar, lacivert, laden, ladin, lagos, lahana,
lahmacun, lain, lak, lake, laktoz, lal, lale, lalezar, lam, lama, lamba, lambala, lambri, lame, lane, lanetle, langurt, lanolin,
largo, lastik, lata, lateks, latif, latife, latin, latince, lav, lavabo, lavanta, layik, layikiyla, laz, lazer, lazim, lazimlik, lagin, lebib,
lefkosa, legal, leh, lehim, lehimle, lehge, leke, lekele, lenf, lenger, lens, leopar, levazim, levent, levha, levye, ley, leyla, leyli,
leziz, lezzet, libero, libre, lider, lif, lift, lig, lika, likit, likor, liman, limit, limited, limon, linet, link, linolyum, linux, lira, lisan,
lisans, lise, liste, listele, literatiir, litografi, litre, lityum, liva, livar, loca, logaritma, logo, logos, lojistik, lok, lokal, lokma,
lokman, lokomotif, lokum, lor, losyon, lotus, logusa, Ipg, lut, i6semi, liibnan, lLifer, Liks, Litfi, Litfullah, Lituf, mac, macar,
macaristan, macera, macun, macunla, madalya, madalyon, madde, maddi, maden, madeni, maestro, mafya, magazin, magma,
magnezyum, mahal, mahalle, mahalli, mahfuz, mahir, mahkeme, mahlep, mahmud, mahmudiye, mahmut, mahpus, mai, mail,
main, major, makale, makam, makara, makarna, makas, makasla, makedonya, maket, maki, makine, makro, maksat, maksimum,
makul, makyaj, mal, mala, malakit, malezya, mali, malik, malikane, maliye, maliyet, malkara, malkog, malt, malta, maltepe,
maltiz, malzeme, mama, mamak, mambo, mamul, mamut, manav, manavgat, mancinik, manda, mandal, mandalina, mandalla,
mandar, mandolin, manevra, manga, mangal, mango, mani, manifesto, manikiir, manken, manolya, mansur, mantar, mantarla,
mantis, manti, mantik, manyas, manyetik, manyetometre, manzara, manzur, manset, manson, mapa, maral, marangoz,
margarin, marifet, marina, marjinal, mark, marka, markala, marke, market, markiz, marley, marmara, marmaris, marmelat,
mars, mart, martin, marti, marul, marya, mars, mas, masa, masaj, masal, masat, masaiist, masif, mask, maskara, maske,
maskele, maskot, maslak, masmavi, mason, masraf, mastar, master, masum, masumiyet, masura, mat, matara, matbaa, matbu,
matem, matematik, materyal, matiz, matkap, matris, maun, maval, mavi, mavna, maya, maydanoz, maymun, mayo, mayonez,
mayis, mazak, mazhar, mazi, mazlum, mazot, mazurka, ma¢, magka, magara, magaza, magdur, mas, masa, masala, masallah,
magrapa, meal, meb, meblag, mebrure, mecbur, mecdi, mecidiye, mecidiyekdy, meclis, mecmua, mecra, medar, medeni,
medeniyet, medikal, medine, meditasyon, medya, mega, megafon, mehdi, mehmet, mehtap, mekan, mekanik, mekanizma, mekik,
meksika, mektup, mela, melahat, melami, melas, melda, melek, melez, melih, meliha, melik, melike, melisa, melodi, meltem,
meme, memnu, memnun, memnuniyet, memur, men, menderes, mendil, menekse, menemen, menfez, mengen, mengene, meni,
menopoz, mentese, mentol, menus, menzil, menii, mera, merak, meral, meram, merasim, mercan, mercek, mercimek, merdan,
merdane, merdanele, merdiven, meridyen, merinos, merig, merkez, merkezi, mermer, mermi, mert, mertek, merter, merve,
meryem, merzifon, mesafe, mesai, mesaj, mesane, mesel, mesele, mesh, meslek, mesleki, mest, mesut, met, meta, metafizik,
metal, metalik, metaliirji, metanet, mete, meteoroloji, metin, metis, metodoloji, metot, metre, metrekare, metres, metrik, metro,
metronom, metropol, metruk, metruke, mevcut, mevla, mevlana, mevlit, mevsim, mevzuat, meyan, meydan, meyhane, meyil,
meyve, meyyal, mezar, mezat, meze, mezhep, mezopotamya, mezun, mezuniyet, mezura, meg, mesale, mese, mesgul, meshur,
mesk, mesrubat, mesrutiyet, mhp, microsofi, mide, midhat, midi, migren, mihalgazi, mihenk, mika, mikado, mikail, mikro,
mikrobiyoloji, mikrodalga, mikrofon, mikrometre, mikron, mikrop, mikroskop, mikser, miktar, mil, milas, milat, milel, milfy,
millet, milli, milliyet, milyonlarca, mim, mimar, mimari, mimoza, mina, minder, mine, mineral, mini, minibiis, minik, minimal,
minimum, minyatiir, minyon, mir, mira, miras, miray, mirkelam, mirza, mis, misafir, misina, misis, misk, misket, mistik, misvak,
misyon, mit, mitoloji, mizah, mi¢o, mk, mobil, mobilya, moda, model, modelaj, modelle, modem, modern, modifikasyon, modiil,
modiiler, mola, molekiil, molla, moment, monitor, monografi, monopol, monoray, mont, montaj, monte, mor, morfoloji, motel,
motif, motivasyon, motopomp, motor, motosiklet, mozaik, mozambik, muadil, muallim, muamele, muammer, muayene, mucid,
mucit, mucize, mudanya, mudurnu, mufla, muhabbet, muhabir, muhafaza, muhafazakar, muhakeme, muhallebi, muhammed,
muhammedi, muhammet, muharrem, muhasebat, muhasebe, muhayyile, muhiddin, muhit, muhlis, muhsin, muhtar, muhtag,
mubhtelif, muhterem, muhtesem, mukadder, mukaddes, mukaffa, mukavva, mum, mumhane, mumla, mumya, murad, muradiye,
murat, murathan, murt, murtaza, musa, musallat, musevi, muska, musluk, mustafa, mut, mutaf, mutfak, mutki, mutlu, muz,
muzaffer, muzip, musta, méble, miibarek, miiberra, miicadele, miicahid, miicahit, miicevher, miicevherat, miicteba, miidahale,
miidiir, miifettis, miifid, miifide, miifit, miige, miihendis, miihre, miihrele, miihiir, miihiirdar, miihiirle, miijde, miijgan,
miikemmel, miilakat, miilayim, miilk, miilkiyet, miimessil, miimin, miimine, miimkiin, miinevver, miinib, miinir, miinire, miirdiim,
miirekkep, miirekkeple, miirsel, miirver, miisabaka, miishil, miislim, miisliiman, miistakil, miistesna, miiteahhit, miizayede, miize,
miizeyyen, miizik, miizikal, miizisyen, miisavir, miigtehir, miisteri, mihla, miknatis, mir, mwrra, mirilda, miswr, mizika, na, nabi,
nabiz, nacak, naci, nadide, nadir, nafaka, naftalin, nahit, nail, naim, nakib, nakil, nakit, nakkas, nakli, naklivat, nakliye, nakus,
nakisla, naksibendi, nal, nalan, nalbant, nalbur, naldéken, nallihan, nalin, nam, namaz, name, namibya, namlu, namik, nane,
nanoteknoloji, nar, nardin, narenciye, nargile, narin, narlidere, narman, nargigek, nas, nasr, nasrullah, nasuh, nasuhi, nasir,
navigasyon, naylon, naz, nazan, nazar, nazariyat, nazif, nazife, nazik, nazl, nazmi, nazim, nazir, nebi, nebil, necat, necati,
neccar, necdet, necef, necip, necla, necmettin, nedim, nefes, nefis, nefise, nefret, negatif, nehir, nektar, nem, nemlen, nemrut,
neon, nergis, nermin, nesefi, nesibe, nesil, nesim, nesir, neslihan, nesrin, net, netice, neva, nevi, nevin, nevres, nevresim, nevzat,
ney, nezih, nezihe, nezir, nezt, nese, neset, nesir, negrivat, nida, nigar, nihad, nihal, nihale, nihan, nihat, nihavend, nihayet,
nikah, nikan, nikaragua, nikel, nikelaj, nikotin, nil, nilay, nilgiin, niliifer, nimet, nine, ninni, nisan, nispi, nitele, nitelik, niyazi,
niyet, niza, nizam, nizami, nisan, nisanla, nisasta, noel, nohut, nokta, noktala, norm, normal, norveg, nostalji, nostaljik, not,
nota, noter, nova, nuh, numan, numara, numarala, numune, nur, nuran, nuray, nurbaki, nurdan, nureddin, nurefsan, nurettin,
nurgiil, nurhan, nuri, nursel, nursen, nurten, nurullah, nursen, nusret, nutki, nutuk, nébet, néroloji, nétr, niifuz, niikleer, niive,
niizhet, obje, objektif, obruk, ocak, od, oda, odak, odakla, odun, of, ofis, ofset, ogiin, oh, ohm, oje, ok, okan, okay, okey, oksijen,
oksit, oktan, oktay, oku, okul, okur, okutan, okutman, okuyan, okyanus, okyar, okyay, ol, olanak, olay, olcay, olgu, olgun,
olguner, olimpik, olimpiyat, olivin, olmadik, olta, oltu, oluk, olumlu, olumsuz, olus, olusum, om, oma, omlet, omurga, omurilik,
omuz, onar, onaran, onat, onay, onayla, onbasi, oniks, onkoloji, onlarca, onur, onurhan, onursan, opal, operasyon, operator,
opsiyon, optik, optimist, optimum, orak, oral, oran, oranla, org, organ, organik, organizasyon, organize, organizma, orgun,
orhan, orhangazi, orijinal, orkide, orkun, orman, orta, ortak, ortakéy, ortala, ortalama, ortam, ortaokul, ortay, ortodonti,
ortopedi, ortopedik, orug, oryantal, oskay, osman, osmancik, osmangazi, osmanli, osmanlica, ot, otac, otaci, otantik, otel, oto,
otobiyografi, otobiyografik, otobiis, otogar, otokar, otoklav, otomasyon, otomat, otomatik, otomobil, otomotiv, otopark, otopsi,



136

EK-7. %0 orani ile elde edilen veri kiimesi i¢in anahtar kelimeler (Devam)

otorite, otur, oturacak, oturak, oturum, ov, ova, oval, ovala, oy, oya, oyal, oyla, oyna, oyun, oyuncak, ozalit, ozan, ozon, ozonla,
oglak, oglan, ogul, oguz, oguzalp, oguzhan, pabug, padisah, pafta, paha, pahal, pahali, paket, paketle, pakistan, paksan,
paksoy, paksu, pal, pala, palan, palandoken, palas, palaska, palet, palmiye, palto, palyago, pamir, pamuk, panama, panda,
panel, panik, panjur, pano, panorama, pansiyon, pansuman, panter, pantograf, pantolon, panzehir, papa, papatya, papagan,
papiriis, papyon, para, parabol, paradigma, paraf, parafin, paraguay, paralel, paravan, parazit, parasiit, pardus, pardosii,
parfiim, parfiimeri, park, parka, parke, parla, parlak, parmak, parola, pars, parsa, parsel, parselle, parti, partner, parttime,
parga, parcala, parsémen, pas, pasaj, pasaport, pasif, paslan, paspas, paspasla, pasta, pastal, pastel, pastil, pastorize,
pastirma, pata, patates, paten, patent, pati, patik, patinaj, patla, patlak, patlican, patoloji, patolojik, pay, payam, paydos, payla,
paylas, pazar, pazarla, pazartesi, paga, pasa, pedagog, pedal, pediatri, pedikiir, pedodonti, pedometre, pehlivan, peker,
pekmez, peksen, pelerin, pelesenk, pelikan, pelin, pelit, peliis, pembe, pencere, pendik, penguen, penis, penisilin, pens, pense,
penye, penge, pepe, perakende, perdah, perde, perdele, performans, pergel, pergelle, pergola, peri, peridot, perihan, periyodik,
perlon, perma, peroksit, peron, personel, perspektif, peru, peruk, pervane, pervari, pervaz, pervin, perviz, pergin, persembe,
pes, petek, petrol, petunya, peyami, peygamber, peyman, peynir, peyzaj, pegete, pes, pestamal, pi, pigment, pijama, pik, pikap,
pike, piknik, piko, pil, pilav, pili¢, pilot, pim, pinhan, pinpon, pipet, pipo, pir, piramit, pire, piring, pirit, pis, pislik, pist, piston,
piyade, piyale, piyango, piyanist, piyano, piyasa, pizza, pis, pisik, pisir, pisman, pismaniye, pisti, plaj, plak, plaka, plaket, plan,
planet, planetaryum, planla, planya, planyala, plaster, plastik, platform, platin, plato, platonik, plazma, po, poker, polat,
polatl, polemik, polen, polietilen, poligon, poliklinik, polimer, polis, polisaj, polisiye, politika, polige, poliiiretan, polo, polonez,
polonya, polyester, pomat, pompa, pompala, ponpon, pop, popiiler, popiilizm, porselen, porsiyon, porsuk, portakal, portatif,
portbebe, portekiz, portfoy, portmanto, porto, portre, pos, post, posta, postala, poster, postis, pot, pota, potansiyel, potas,
pound, poyraz, pozanti, pozisyon, pozitif, pogaca, poset, posetle, pratik, pratika, prematiire, prens, prenses, prensip, pres,
presle, prestij, presto, prezervatif, prim, primat, printer, priz, prizma, problem, prodiiksiyon, profesyonel, profesir, profil,
program, programla, proje, projeksiyon, projektor, promosyon, prosediir, proses, prostat, protein, protesto, protez, protokol,
proton, prova, prusya, pruva, promiyer, psikiyatri, psikiyatrist, psikoloji, psikolojik, psikoterapi, ptt, puan, puanla, puding,
pudra, pudrala, pufla, puhu, pul, pulla, puma, punto, pupa, puro, pus, puset, pusula, pértlek, piif, piir, piire, piiren, piiriiz,
piiskiil, piiskiir, piitiir, pinar, pmarbasi, pir, pirlanta, piril, purilti, quantum, rabbani, rabi, rabia, raci, radar, radife, radikal,
radyan, radyasyon, radyator, radyo, radyoaktif, radyografi, radyoloji, raf, rafet, rafine, rafting, rafya, ragip, rahatla, rahim,
rahime, rahle, rahman, rahmi, raid, raif, rakam, rakamla, raket, rakip, rakkase, rakor, raks, raki, rakim, ram, ramazan, rami,
rampa, randevu, ranza, rap, rapor, raporla, raptiye, rasathane, rasih, rasim, raspa, raspala, rauf, ray, rayba, razi, razi, ragbet,
rc, re, reaktor, reasiirans, recai, recep, redaksiyon, redresor, refakat, referans, refik, refika, refleks, reflektor, regiilator,
rehabilitasyon, rehber, reis, rekabet, reklam, rekor, remiz, remzi, remziye, rende, rendele, rengarenk, renk, renkle,
reprodiiksiyon, resen, resif, resim, resimle, resital, resmi, ressam, rest, restoran, restorasyon, restore, resul, retina, revir,
revolver, revii, rey, reyhan, reyon, rezan, reze, rezene, rezervasyon, rezil, rezistans, regel, regete, regine, resad, resadiye, resat,
resit, rica, rika, ring, risale, risk, ritm, riva, riya, robot, rodaj, rodeo, rodyum, roket, rol, rom, roma, roman, romantik,
romantizm, romanya, romatizma, rot, rota, rotasyon, rotil, rotor, roza, rozet, rtiik, ruble, ruby, rugan, ruh, ruhi, ruhsal, ruhsat,
ruj, rujla, rukiye, rulman, rulo, rum, rumeli, rumi, rus, rusya, rusca, rifle, réle, rélyef, romork, rontgen, roportaj, rotar, rotus,
riiknettin, riistem, riitbe, riiya, riizgar, riisti, riigvet, ridvan, rifat, rih, rihtim, riza, sa, saadet, saat, saba, sabahattin, saban,
sabi, sabiha, sabit, sabitle, sabo, sabri, sabun, sabunla, sabir, sac, sacayak, sacayagi, sacide, sada, sadak, sadakat, sadaret,
sadberk, sade, sadet, sadeyag, sadi, sadreddin, sadri, sadullah, sadik, saf, safa, safari, safer, saffet, safi, safir, safive, safra,
safran, safranbolu, safvet, saha, sahabe, sahaf, sahan, sahih, sahil, sahip, sahne, sahnele, sahra, sahte, sahtekar, sahur, said,
saim, saimbeyli, saime, sak, saka, sakal, sakar, sakat, sakatat, saki, sakin, sakinle, sakla, saklan, sakli, saksi, sakinca, sakiz, sal,
sala, salacak, salah, salam, salamura, salat, salata, salatalik, saldir, salep, salgila, salih, saliha, salim, salime, salkim, salla,
sallanti, salman, salon, saltanat, saltik, salyangoz, salga, sal¢ala, sali, salik, salin, salincak, salimim, saliver, sam, saman,
samanyolu, samet, sami, samur, samuray, san, sanal, sanat, sanatkar, sanatoryum, sanayi, sancak, sancar, sanci, sandalet,
sandalye, sandvig, sandik, sandikla, sandikli, saner, sani, saniye, santra, santral, santrifiij, sap, sapa, sapan, sapanca, sapla,
saplanti, sapta, sapik, sar, sara, sarar, sararti, saray, sarag, sarban, sardunya, sarf, sargut, sargi, sari, sark, sarkag, sarkit,
sarma, sarmal, sarmasik, sarnig, sarp, sarraf, sarrafiye, sars, sarsil, sari, sarik, sarikamig, sarikaya, sarikiz, sarimsak, sariyer,
sat, saten, satrang, satiirn, sati, satici, satilik, satir, satis, sauna, sav, sava, savan, savana, savas, savas¢i, savci, saver, savni,
savun, savunma, say, saya, sayar, sayag, saydam, saye, sayfa, saygi, saygin, sayi, sayil, sayila, sayui, sayim, saymn, sayisal,
sayisiz, sazan, sag, sagak, sagma, sagi, sag, sagla, saglamer, saglhk, sagmal, sagi, sagin, sagir, seans, seba, seben, sebep, sebil,
sebze, seccade, secde, seci, seda, sedat, sedef, sedir, sedye, sefa, sefer, seferi, seferihisar, segman, seher, sehpa, sek, sekizgen,
sekreter, seks, sektor, sel, selahaddin, selam, selami, selamla, sele, selen, selim, selin, selis, selma, selman, selva, selgUuk,
seleuklu, seliilit, seliilozik, sema, semaver, semavi, semazen, sembol, semer, semerle, semi, semih, semiha, semine, seminer,
semir, semiz, sempatik, sempozyum, semra, semt, sena, senaryo, senator, sendrom, sene, senem, senet, senih, seniha,
senkronizasyon, sensor, sentetik, sentez, sepet, sepetle, ser, sera, seramik, serbest, sercan, serdar, seren, serenat, sergi, sergile,
serhan, serhat, seri, serigrafi, serik, serim, serin, serkan, serkiz, sermaye, sermin, serp, serpil, serra, sert, sertel, sertifika,
sertlik, serum, server, servet, servi, servis, serge, seriiven, ses, sesle, sesli, sessiz, set, sev, seval, sevcan, sevda, seven, sevengiil,
sever, sevgi, sevgilim, sevi, sevil, sevim, sevimli, sevin, seving, seviye, sevk, sevkiyat, seyahat, seyahatname, seydisehir, seyehat,
seyfettin, seyfi, seyfullah, seyhan, seyit, seyitgazi, seylan, seyrel, seyret, seyyar, seyyid, seyyit, sez, sezai, sezal, sezek, sezen,
sezer, sezgi, sezgin, sezi, sezon, seg, segenek, se¢i, se¢il, se¢im, secki, seckin, secmen, segir, segirt, si, sibel, sicil, sifon, sifonla,
sigar, sigara, sigorta, sigortaci, sigortala, sihir, sihirbaz, sik, sika, sikke, sikkele, siklon, sil, silah, silahla, silecek, silgi, silikon,
silindir, silindirik, silis, silivri, silk, silme, silsile, sim, sima, simge, simgele, simit, simurg, simya, simiilasyon, sin, sina, sinagog,
sinameki, sinan, sincan, sincap, sindir, sindirim, sine, sinek, sineklik, sinema, sinerji, sini, sinir, sinirli, sintine, sinyal, siniis,
siniizit, siparis, siper, siren, sirk, sirke, sirkiilasyon, siroz, sirrus, sirtaki, sis, sistem, sistematik, sistit, site, sitem, Sitil, siva,
siverek, sivil, sivilce, sivri, sivrihisar, sivrisinek, siy, siva, siyah, siyasal, siyaset, siyasi, siyonist, sigil, ski, slip, slogan, slovakya,
slovenya, smokin, sn, soba, soda, sodyum, sof, sofa, sofi, sofistike, sofra, sohbet, sok, sokak, soket, sol, solaryum, solfej, solgun,
solla, solmaz, solo, solu, solunum, soliisyon, som, soma, somer, somon, somun, sonar, sonat, sonbahar, sonda, sondala, soner,
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songiil, sonlan, sonlu, sonnur, sonsuz, sonug, sonugla, sopa, soprano, sor, sorgu, sorgula, Sorgun, soru, SOrun, sos, Sosis,
sosyal, sosyolog, sosyoloji, soy, soya, soyad, soygun, soyka, soykan, soyun, sogan, sogu, soguk, sogut, spagetti, sperm, spesiyal,
spiker, spiral, sponsor, spor, sporcu, Sportif, spot, sprey, ssk, stabilizator, stadyum, staj, standart, stant, star, start, stat, statik,
statii, step, stepne, ster, stereo, steril, sterilizasyon, sterilize, stetoskop, stil, stilo, stok, stop, stor, stratej, strateji, stratejik,
stratus, stres, striptiz, stiidyo, su, suad, suat, suavi, subay, subasi, sucuk, sudi, sufi, sugegirmez, suhan, suistimal, sula, sulh,
sulta, sultan, sultanbeyli, sultani, sulu, sumo, sun, suna, sunar, sunay, suni, sunta, sunu, sunucu, sunullah, sunum, sup, sur,
surat, suret, suriye, surug, sus, susam, susta, susurluk, susuz, sut, sutas, sutyen, suudi, suyol, suzan, sug, su¢la, sok, soke, son,
sondiir, sonmez, sor, sorf, sov, sove, soyle, séylen, soylesi, soz, sozciik, sozel, sozen, sizer, sozles, sozlii, sozliik, sogiit, siiet,
Stiha, stiheyl, siileyman, siiluk, siliik, siliin, siimbiil, stimen, siimer, stimeyye, siinger, siinnet, siiper, stipermarket, sipiir,
stiptirge, siir, stirahi, siirat, siirdiir, siire, siiregel, siiregelen, stirek, siirekli, stireyya, stireg, siirfile, siirgt, sirgiilii, sirgiin,
siirme, siirmene, stirpriz, stirtin, stiri, suriict, siriil, stiviim, siiriingen, siis, stisle, stislii, siispansiyon, siit, siitlii, siitliik, siitun,
siiveter, siiz, siizen, siizgeg, siiziil, sicacik, sicak, sicaklik, siddik, sidika, sifir, sifirla, sihhat, sihhi, sik, siki, sikici, sikil, sikila,
stkinti, sikig, sila, simsicak, sin, sina, sinai, sinav, siif, sinifla, s, simwrla, simirsiz, swr, sira, swrala, swbistan, sirdas, sirla,
swrma, Swrl, swt, Suum, siva, Swi, sy, siz, sizdir, sig, sigwr, taahhiit, taba, tabak, tabaka, tabakala, tabakla, taban, tabanca,
tabela, taberi, tabiat, tabii, tabir, tabla, tablet, tablo, tabu, tabur, tabure, tabut, tadilat, tadim, tafta, taha, tahammiil, tahin,
tahir, tahkim, tahliye, tahmin, tahris, tahsil, tahsilat, tahsin, taht, tahta, tahterevalli, tahil, tail, tak, taka, takas, takdir, takiben,
takim, takip, takke, taklit, takoz, takozla, taksa, taksi, taksim, taksimat, taksit, taksitle, taktik, taktir, takvim, takviye, taki, takim,
takin, talat, talay, talas, talasla, talebe, talep, talha, talib, talih, talimat, talip, talk, tam, tamamla, tamer, tamir, tamirat,
tamirhane, tampon, tamponla, tamtam, tan, tanagan, tandogan, tandir, tane, taner, tango, tanju, tank, tanker, tanpinar, tanrt,
tanriga, tansiyon, tansoy, tansu, tansik, tanyolag, tanzim, tani, tanik, tanim, tanimla, tanir, tanit, tanis, tap, tapa, tapan, taptaze,
tapu, tar, tara, taraf, taraftar, tarak, tarakla, tarhan, tarhana, tarif, tarife, tarih, tarihi, tarihge, tarikat, tarkan, tarla, tarsus,
tart, tarti, tartis, tarz, targin, tarik, tarim, tas, tasalan, tasarla, tasarruf, tasari, tasarim, tasarimla, tasavvuf, tasdik, tasfiye,
tasma, tasnif, tat, tatar, tatil, tatlan, tath, tav, tava, tavan, tavas, tavla, tavsiye, tavuk, tavsan, tavsanl, tayfun, tayfur, tayin,
taylan, tayvan, tayyar, tayyib, tayyip, taze, tazele, tazminat, tag, tas, tasdemir, taseron, tagkin, tasla, tasova, tasi, tasim, tagin,
tagir, tasit, thmm, tedd, temb, tdk, tebesir, teblig, tebrik, tecriibe, tedarik, tedavi, tedbir, teflon, tefsir, tehlike, tek, tekeffiil, teker,
tekerle, tekerlek, tekil, tekin, tekiner, tekir, tekke, teklif, tekme, tekmil, tekne, teknik, tekniker, teknisyen, teknoloji, teknolojik,
tekstil, tel, tela, telas, teleferik, telefon, telekomiinikasyon, teles, teleskop, teleskopik, televizyon, telif, telkari, telle, telsiz, telve,
tem, tema, temas, tematik, tembih, tembihle, temel, temenni, temin, temizle, temmuz, tempo, temsil, temsili, ten, tencere, tender,
teneke, tenis, tensip, tente, tentiir, teoman, teori, tep, tepe, tepecik, tepegoz, tepeiistii, tepki, tepsi, ter, terakki, terapi, terapist,
teras, terazi, terazile, terbiye, tercan, tercih, terciiman, terciime, tereddiit, teres, tereyag, terfi, tergal, terim, terk, terle, terlik,
termal, termik, terminal, terminoloji, termodinamik, termometre, termos, termosifon, termostat, tersane, tertemiz, terzi,
terdrizm, tesbih, tesbit, tescil, tescille, tesettiir, tesir, tesis, tesisat, teslim, teslimat, tespih, tespit, test, testere, testerele, testi,
tesviye, tetik, tetikle, tetkik, tevfik, teyit, teyp, teyze, tezcan, tezel, tezgah, tezhip, tezkan, tezle, techizat, tesekkiir, teshir, teshis,
teskilat, thy, ti, ticaret, ticarethane, ticari, tiksin, tilki, tim, timsah, timurtas, timugin, tin, tiner, tip, tipi, tiple, tipografi, tir,
tirbuson, tire, tiryaki, titan, titanyum, titiz, titr, titre, titres, titresim, tiyatro, tisort, tl, tm, tobb, todaie, tohum, tohumla, tok, toka,
tokal, toker, toksin, toktas, tokyo, tol, tolga, tolun, tolunay, tomarza, tombala, tombul, tomurcuk, ton, tonga, tongar, tongug,
tonik, tonton, top, topak, topakla, topal, toparla, topaz, topag, topbas, topdemir, tophane, topla, toplam, toplanti, toplu,
topluluk, toplum, topografya, toprak, toprakla, topuk, topukla, topuz, tor, torba, torbala, torbali, torna, tornado, tornala,
tornavida, torpido, torun, tos, fost, tosun, tosya, total, totem, toy, toygar, toz, tozkoparan, tozu, tp, tr, trafik, trafo, traktor,
trakya, trampet, trans, trans_f'er, transﬁ)rmaté'r, transistor, transit, transparan, transport, trap, trapez, tras, travma, tren, trend,
triko, tripleks, trol, tromp, tropik, tropikal, trt, tse, ttk, tuba, tufan, tufanbeyli, tufeyl, tuhafiye, tulu, tulum, tuna, tunca, tuncay,
tuncel, tuncer, tungsten, tunus, tung, tungbilek, tur, tura, turan, turag, turgay, turgut, turgutlu, turhal, turhan, turistik, turizm,
turkuaz, turla, turna, turne, turnike, turp, turuncu, turung, tursu, tus, tut, tutacak, tutamag, tutanak, tutar, tutag, tutkal, tutkalla,
tutku, tutkun, tutsak, tutu, tuva, tuval, tuvalet, tuz, tuzak, tuzla, tug, tugba, tugcu, tuggeneral, tugla, tugra, tugrul, tus, tusla, tv,
tor, tore, torehan, toren, tiiberkiiloz, tiiccar, tiifek, tiiken, tiiket, tiil, tiilin, tiimay, tiimer, tiimlesik, tiimsek, tiine, tiinek, tiinekle,
tiinel, tiip, tiiple, tiir, tiirbe, tiirbin, tiire, tiirel, tiireli, tiirev, tiirk, tiirkan, tiirkay, tiirkdogan, tiirkistan, tiirkiye, tiirkmen,
tiirkmenistan, tirkoglu, tiirkce, tiirkoz, tiirkii, tiirlii, tiitsii, tiiy, tiiyo, tiize, tibbi, tik, tikanik, tikag, tikla, tilsim, timar, tin, tinaz,
tp, tipa, tirag, tirmala, tirman, tirmik, trmikla, tirnak, tirpan, tirpanla, tirtk, tral, us, tg, ubeydullah, ucuz, ucuzla, ufak,
ufaklik, ufki, ufuk, ukrayna, ula, ulas, ultrason, ultraviyole, ulu, ulucan, uludag, ulus, uluslararasi, ulusoy, ulug, ulvi, um, uma,
umar, umay, umman, umran, umre, umur, umut, un, unan, unat, unix, unla, uno, unsur, unut, ur, ural, urba, urban, urfa, urla,
uruguay, urve, us, usa, user, uslu, usta, ustura, usul, ut, utan, utangag, utku, uy, uyan, uyanik, uyar, uyarla, uyari, uydu, uygar,
uygula, uygun, uygur, uyku, uysal, uyu, uyum, uz, uza, uzak, uzat, uzay, uzlas, uzman, uzun, uzunluk, ug, ugak, ucar, uckan,
ugma, u¢man, uguk, u¢ur, ugurum, ucus, ugra, ugras, ugru, ugur, ugurcan, ugurlu, ussak, vaat, vade, vadet, vadi, vagon, vahap ,
vahdet, vahid, vajina, vajinal, vaka, vakit, vakkas, vakum, vakumla, vakvak, vakif, vale, valf, vali, valide, valiz, vampir, vana,
vanilya, vantilator, vantuz, vapur, varak, varakla, varan, varis, varlik, varol, varta, vasat, vasfi, vassaf, vasita, vatan, vatandas,
vazelin, vazgeg, vazo, veca, vecdi, vecit, vedat, vefa, vefat, vehb, vehbi, vejdi, veli, velinimet, veliyullah, venezuela, veniis, ver,
vera, verda, verdi, vere, verem, vergi, vergile, veri, verici, verim, veritaban, vernik, vernikle, versiyon, vesaik, vestiyer,
veteriner, veyis, veysel, vezir, vibrasyon, vibrator, vida, vidala, video, vietnam, vildan, villa, ving, viral, vire, viriis, viski,
vitamin, vites, vitir, vitray, vitrin, vitrinle, viya, vize, vizon, vizyon, visne, vokal, volan, vole, voleybol, voli, volkan, volt, volta,
voltaj, voltmetre, vur, vural, vurgula, viicut, washington, windows, xp, yaba, yaban, yabanci, yabancila, yabani, yad, yadigar,
vahu, yahudi, yahya, yahsi, yak, yaka, yakacik, yakala, yakamoz, yakar, yakin, yaklas, yaklasik, yaklasim, yakut, yaki, yakin,
vakit, yakis, yal, yala, yalan, yalanla, yalazan, yaldiz, yaldizla, yale, yalkin, yalman, yal¢in, yal, yalim, yaln, yalit, yalitim,
yama, yaman, yamaner, yamag, yan, yanak, yangin, yanki, yankila, yankilan, yansi, yanik, yanil, yanit, yap, yapak, yapay,
vapboz, yaprak, yaprakli, yapi, yapit, yapis, yapiskan, yar, yara, yarala, yaramaz, yaran, yarar, yararlan, yarasa, yarat, yarati,
yaratik, yardim, yardimsever, yargi, yargila, yargitay, yarma, yarum, yarimada, yarimca, yaris, yas, yasa, yasak, yasakla, yasal,
yasemin, yasin, yasla, yassi, yastik, yat, yatak, yatay, yatagan, yatman, yatik, yatir, yatirim, yatis, yaver, yavru, yavrula, yavuz,
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yavuzalp, yavuzcan, yavuzer, yay, yaya, yaygi, yaygin, yayla, yaylim, yayil, yayim, yayimla, yayn, yayla, yaz, yazar, yazgan,
vazlik, yazma, yazman, yazi, yazila, yazilim, yazin, yazir, yazit, yag, yagci, yagdanlk, yagla, yagmur, yagmurla, yagin, yagiz,
yas, yasa, yasam, yasanti, yasar, yaslan, ye, yed, yedek, yedekle, yediveren, yegane, yek, yekpare, yel, yelda, yeldan, yelek,
velekle, yelken, yelpaze, yem, yemek, yemen, yemeni, yemin, yemle, yener, yeni, yenile, yenimahalle, yenisey, yeniceri, yenis,
yenisehir, yepyeni, yer, yeralt, yerel, yerin, yerkoy, yerles, yerli, yeryiizii, yet, yetenek, yeterli, yetersiz, yeti, yetik, yetim, yetis,
yetiskin, yetki, yetkin, yeg, yegen, yegin, yegle, veser, yesil, yesilova, yesilyurt, yesim, yitik, yiyecek, yigit, yoga, yokus, yol,
yolcu, yoldas, yolla, yolluk, yolsuz, yon, yonca, yonga, yor, yordam, yorga, yorgan, yorgun, yorum, yorumla, yosun, yog, yogun,
yogur, yogurt, yogus, ysk, ytl, yufka, yukari, yulaf, yum, yuma, yumak, yumurcak, yumurta, yumurtalik, yumusa, yumusacik,
yumugak, yun, yunan, yunanca, yunanistan, yunus, yurdagiil, yurt, yurttas, yusuf, yusufcuk, yuva, yuvala, yuvarla, yuvarlak,
yon, yonel, yonelik, yonet, yonetim, yonetmelik, yonetmen, yonlen, yontem, yore, yoriik, yiice, yiicel, yiik, yiikle, yiiklem, yiikliik,
yiiksek, yiiksekova, yiiksel, yiikselti, yiikiim, yiimni, yiin, yiirek, yiiregir, yiirti, yiiriit, yiiriiteg, yiizbasi, yiizde, yiizey, yiizle,
yiizlerce, yiizyl, yiiziik, yik, yika, yil, yilan, yilbasi, yildwr, yildirim, yildiz, yildizla, yilla, yilmaz, yipran, yut, ywrtmag, zafer,
zahide, zahit, zahmet, zaid, zaim, zakir, zaman, zambak, zambiya, zar, zara, zarar, zarf, zarfla, zargana, zarif, zatiirre, zavall,
zayif, zayifla, zebra, zeheb, zehir, zehra, zeka, zekai, zekeriya, zeki, zekiye, zeliha, zemin, zemzem, zen, zencefil, zenci, zengin,
zenginle, zenne, zeplin, zer, zerdegal, zerrin, zevk, zeybek, zeynel, zeynelabidin, zeynep, zeytin, zeytinburnu, zeytinlik, zeytinyag,
zift, zihin, zihni, zil, zile, zimmet, zincir, zincirle, zinde, ziraat, zirkon, zirve, ziverbey, ziya, ziyaret, ziyaretgi, ziynet, zoka, zombi,
zona, zootekni, zorlu, zorunlu, zorunluluk, zum, ziibeyde, ziibeyir, ziibeyr, ziilal, ziiliif, ziimriit, ziirafa, zibin, zimba, zimbala,
zimpara, zimparala, zipkin, zipkinla, zipla, zipzip, zirh, zivir, ¢aba, ¢abala, ¢cadir, ¢ak, ¢akal, ¢cakar, cakmak, ¢aki, ¢akil, ¢akir,
caksir, ¢al, ¢calar, ¢algi, ¢al, ¢calik, ¢calim, ¢alis, ¢caliskan, ¢alistay, ¢am, ¢camas, ¢camasir, camlidere, ¢camur, ¢anak, ¢andr,
cankaya, ¢canta, ¢cap, ¢apa, ¢apak, ¢apala, ¢capan, capanoglu, ¢apari, ¢apraz, ¢ardak, ¢are, ¢cark, ¢arkifelek, ¢arp, ¢arpi, ¢arpis,
carik, ¢arsaf, ¢arsafla, carsamba, ¢arsi, ¢at, ¢atak, ¢atal, ¢atalca, ¢atla, ¢atlak, ¢ati, ¢cavus, ¢ay, ¢caydanlk, ¢cayir, ¢cayirl, ¢cag,
caga, ¢aganoz, ¢agatay, ¢agdas, ¢agla, ¢aglar, ¢aglayan, cagman, ¢agri, ¢agris, ¢agil, cagin, ¢cagir, ¢ebi, ¢ek, ¢cekecek, geker,
cekerek, ceki, ¢cekil, ¢ekilis, cekim, ¢cekimle, ¢ekin, ¢ekirdek, ¢ekirge, ¢ekic, ¢ekicle, ¢ekis, cekme, ¢cekmece, ¢ekyat, ¢ekgek, ¢ekiil,
celebi, celenk, celik, ¢elikel, celikle, ¢eliski, cember, cemen, ¢ene, cengel, cer, cerez, ¢eri, cerkezkéy, cerkes, cerceve, cercevele,
cete, getin, ¢evik, ¢evir, ceviri, cevirme, ¢evirmen, ¢evre, ¢evren, ¢evri, ¢cevrim, ¢eyiz, ceyrek, cece, cecen, ¢esit, ¢esitle, cesitli,
cesme, ¢esni, ¢ift, cifte, ciftele, ¢ifteler, ¢iftlik, cifici, ¢iklet, ¢ikolata, ¢ile, ¢ilek, ¢ilimli, ¢ilingir, ¢im, ¢imen, ¢in, ¢ince, ¢ini,
¢inko, ¢ip, ¢ipura, ¢iroz, ¢ise, ¢it, ¢ita, ¢iti, ¢itlembik, ¢ivi, ¢ivile, ¢iz, ¢izge, ¢izgen, ¢izgi, ¢izi, ¢izik, ¢izim, ¢izme, ¢icek, ¢icekle,
¢ig, cigde, ¢igdem, ¢igli, ¢igne, ¢ignem, ¢is, ¢oban, ¢ocuk, ¢olak, comak, ¢or, ¢orak, ¢orap, ¢orba, ¢orlu, ¢orman, ¢oruh,
cotanak, ¢ogal, ¢cogul, cogunluk, ¢ubuk, ¢ukurova, ¢ul, ¢uval, ¢ok, ¢éker, ¢com, ¢émlek, ¢op, ¢orek, ¢oz, ¢oziim, ¢oziimle, ¢oziin,
coziiniirliik, ¢iiri, ¢iiriik, ¢iban, ¢ik, ¢ikar, ¢ikarma, ¢ikart, ¢ikma, ¢ikmaz, ¢ikrik, ¢ikti, ¢iki, ¢ikin, ¢ikis, ¢ilgin, ¢inar, ¢inarcik,
cingwrak, ¢inla, ¢iplak, ¢ira, ¢irak, ¢irp, ¢irpma, ¢irp, ¢urpic, ¢irgir, ¢irilgiplak, ¢it, ¢ita, gitit, ¢ig, ¢igwr, ébek, obiir, écal, éd,
dde, odem, édemis, odiil, odiillendir, odiin, dfke, dge, oke, oksiiriik, oksiiz, 6ktem, okten, ol, ldiir, olg, dlgek, ol¢ii, dl¢iimle, olii,
6liim, éliimciil, 6mer, omerli, 6miir, onal, énay, oncii, 6nder, onem, énemse, onen, éner, oneri, ongor, oénle, énlem, onliik, op,
opiiciik, or, érdek, oren, orge, orgen, orgii, drgiin, orgiit, orgiitle, ornek, érnekle, ors, ort, ortii, oriimcek, dss, ot, oteki, otiiken,
6v, dveg, 6viing, Oykii, Oykiile, 0z, 6zak, ozal, ozalp, ozbek, 6zbekistan, ozdek, zdes, oze, dzel, Ozen, dzet, ozetle, 6zge, Ozgii,
ozgiil, ozgiile, 6zgiin, ozgiir, 6zle, ozlem, dzne, dzsever, dziir, 6gle, ogren, ogrenci, 6gret, ogreti, 6gretim, 6gretmen, Oglit, iicret,
ticretle, iifle, iilke, iilken, iilker, iilkii, iilser, timit, iimmiihan, iimran, iimraniye, iin, iinal, iinalan, iiniforma, tinite, iiniversal,
tiniversite, tinlii, tinliier, iinsal, iinver, tinverdi, iinzile, tiniivar, tirdiin, iire, tirem, iiret, iiretim, iirk, iiroloji, tirtiker, tiriin, iis,
tiskiidar, iiste, tistelik, iistlen, iistiin, iistiindag, iit, iitopya, iiti, iitiile, iiveyik, tiye, iiz, tizer, iizgii, iizgiin, tiziil, tiziim, iiziin ti, ti¢le,
thlamur, 1lga, ilgar, 1lgaz, 1lgin, ilicak, ilik, ilim, wrk, irmak, 1s, iskarmoz, isla, islah, islak, 1slan, 1shk, ismarla, istampa, 1s1, 1sin,
1s1r, 1Strgan, 1sit, wriyat, wir, wir, izgara, is1, isik, isiklan, isilda, sildak, 151lti, 1510, 15insu, saban, sablon, sadan, sadi, sadiye,
safak, saft, sah, sahan, sahin, sahinbey, sahiner, sahit, sahsiyet, sahtere, sahis, saik, sair, saka, sakir, sal, salgam, salter, salvar,
samandira, samdan, samil, sampiyon, sampuan, sampuanla, san, sanli, sans, santiye, sapka, sarani, sarap, sarj, sarjor, sark,
sarkiiteri, sarki, sart, sartla, sase, sasi, savk, saziye, sas, saskin, sasir, seb, sebboy, sebeke, sebnem, sef, seffaf, sefik, sefika,
seftali, sehir, sehit, sehitkamil, sehremini, sehri, sehriban, sehriye, sehzade, sek, seker, sekerle, sekerleme, sekerpare, sekil,
sekillen, sekli, sekur, selale, sema, sems, semseddin, semsettin, semsi, semsinur, semsive, sen, sencan, sener, sengil, sengiil,
seniz, senkal, senlik, sentiirk, serafeddin, serbet, serbetle, seref, sereflikochisar, serh, serif, serife, serit, seritle, sevket, seyban,
seyda, seyh, seytan, sezlong, sesbes, siddet, sifa, sifon, sifie, sifrele, siir, sikayet, sile, silte, simal, simsek, simsir, sinasi, sipsak,
siraz, sivin, sirket, sirvan, sist, sizofren, sizofreni, sis, sise, sisele, sishane, sisir, siskin, sisli, sisman, snorkel, sofben, sok, sort,
sua, suayip, subat, sube, sule, surup, sobiyet, solen, somine, somiz, sévale, sévalye, siikran, siikrii, siikiir, siiphe, simar, sinav,
sipsevdi, siringa”
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“ad, ada, adet, adres, ahsap, aksesuar, al, ala, alan, alet, alt, altin, alin, alisveris,
amag, an, ana, anahtar, anne, ar, ara, araba, aranjman, arag, arkadas, at, ay, ayak,
ayakkabi, ayn, ag, ag, bahge, bak, baki, bakim, bank, banka, banyo, bas, baski, basi,
bay, bayan, bayi, bas, bebek, beyaz, bil, bildir, bildiri, bildirim, bilgi, bilgisayar,
bitki, boy, bos, buket, bul, bulun, biiyiik, cam, can, cep, cihaz, cm, dahil, deniz, deri,
destek, detay, deva, devam, deg, degis, dijital, dil, dogu, dogum, duvar, diinya, diig,
diigti, diigiin, dis, edin, ek, ekle, ekran, el, elektrik, elektronik, erkek, et, ev, egit,
egitim, esya, fark, firma, fiyat, form, fotograf, firsat, garanti, gel, gelin, gelis, genel,
gecmis, gir, giris, git, giy, giyim, giz, gizli, grup, génder, génderi, gor, goriin, goster,
goz, giil, giin, giines, giinii, giiven, ha, haber, haberdar, hafta, hak, hal, harita,
hatirla, hava, havale, hazirla, hediye, hesap, hizmet, hiz, iade, il, ilet, in, indir, iste,
icerik, is, isle, islem, kablo, kal, kalite, kalp, kamera, kampanya, kap, kapi, kar,
kargo, kart, kas, kasa, kat, katalog, kategori, kay, kaynak, kayit, kdv, kes, kitap, kisi,
kol, koltuk, koru, kosul, kredi, kulak, kullan, kur, kuru, kurum, kut, kutu, kiiciik,
kirmizi, liste, makine, malzeme, mark, marka, markala, masa, mavi, magaza, merkez,
merkezi, mesafe, mini, model, motor, mutfak, miizik, miisteri, numara, oda, ofis, oku,
ol, olus, orkide, orta, oto, oy, oyun, oyuncak, paket, parca, pembe, politika, renk,
resim, saat, sade, sak, sakli, saksi, san, sat, sati, satis, sayfa, sayi, sag, sag, saglik,
sepet, seri, servis, ses, set, sev, sevgi, se¢, secenek, seci, siparis, sistem, site, siyah,
sor, soru, spor, stok, su, sun, soz, sozles, siir, stire, sik, tablet, tak, takip, taksit, taki,
takim, taraf, tarih, tasari, tasarim, tas, tasi, tek, teknik, tekstil, tel, telefon, temizle,
teslimat, tip, tipi, tl, top, toplam, tv, tiiket, tiirk, tiirkiye, tikla, ucuz, ula, ulas, unut, uy,
uygula, uygun, ug, vazo, ver, video, yap, yapi, yar, yardim, yas, yatak, yaz, yazi,
yazilim, ye, yeni, yer, yol, yil, zaman, ziyaret, ziyaret¢i, ¢al, ¢alis, ¢amagir, ¢anta,
cek, cesit, ¢ift, cicek, cicekle, ¢cocuk, ¢oz, ¢oziim, ¢ik, ode, odem, ozel, iicret, iire, iiret,

triin, s, tiye, 1sit, sart, sekil, sifre”
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