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OZET
Yiiksek Lisans Tezi

ORTAOKUL MEZUNLARININ ORTAOGRETIMIi TAMAMLAMA
DURUMLARININ VERI MADENCILIGI iLE TAHMINIi: TRABZON iLi ORNEGI

Adem KOC
Afyon Kocatepe Universitesi
Fen Bilimleri Enstitiisii
Bilgisayar Anabilim Dali
Damisman: Dr. Ogr. Uyesi Mehmet KAHRAMAN

Bu tez calismasinda, orgiin egitimde ortaokuldan mezun olup Orgiin ortadgretim
kademelerinde egitim goérmeye baslayan Ogrencilerin okul terki ile ortaokul verileri
arasindaki iliski agiklanmaya calisilmistir. Bunun icin veri madenciligi yontemi
kullanilarak 2013-2014, 2014-2015 egitim 6gretim yillarinda Trabzon ilinde ortaokuldan

mezun olan 6grenci verileri ile lojistik regresyon analizi ger¢eklestirilmistir.

Bu aragtirma sonuglarina gore, 6grencilerin kardes sayilari ile 6rgilin egitim ve okul terki
arasinda anlamli bir iligkinin oldugu, ¢alismamizda, baba egitim diizeyi ile okul terki
arasinda anlamli bir iligkinin olmadig1, buna karsin anne egitim diizeyi bakimindan 6rgiin
egitim de okul terkinde anlamli bir iligkinin yasandigi, bulgular kapsamindan 6grencilerin
ortaokulda yapmis olduklar1 devamsizliklar ile orglin egitimde okul terkleri arasinda
anlaml bir farklilasma oldugu, 6rgiin egitimde ortadgretimin terki ile liselere ge¢is i¢in
kullanilan puanlarin ve diploma notlar1 arasinda anlamli bir farklilagmanin oldugu ve
mezun olunan ortaokul yerlesim yeri bilgisi ile 6grencilerin 6rgiin egitimde okul terki

arasinda anlamli bir iligki oldugu goriilmiistiir.

Elde edilen bulgulardan hareketle anne egitim diizeyi, dgrencilerin kardes sayilari,
Ogrencinin gecmis donemlerdeki devamsizliklart vb. gibi degiskenlerin okul terkinde

onemli bir rol oynadigim1 sdylemek miimkiindiir. Dolayisiyla okul terkini 6nlemeyi



amaglayan ¢aligsmalarda, yukaridaki degiskenlerin géz 6niinde bulundurulmasinin yararl

olacagi sOylenebilir.

2023, x+70 sayfa
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ABSTRACT
M. Sc. Thesis

ESTIMATION OF SECONDARY COMPLETION OF SECONDARY SCHOOL
GRADUATES BY DATA MINING: A CASE STUDY OF TRABZON

Adem KOC
Afyon Kocatepe University
Graduate School of Natural and Applied Sciences
Department of Computer
Supervisor: Asst. Prof. Mehmet KAHRAMAN

This thesis attempted to explain the relationship between school dropout and secondary
school statistics of students who graduated from secondary school in formal education
and began to receive education at formal secondary education levels. For this objective,
logistic regression analysis was performed on data from students who graduated from
secondary school in Trabzon in the academic years 2013-2014, 2014-2015, using the data

mining method.

According to the findings of this study, there is a significant relationship between the
number of siblings of the students and formal education and dropout. There is no
significant relationship between father's education level and dropout in our study, but
there is a significant relationship in terms of mother's education level. It is observed that
within the scope of the findings, there is a significant difference between secondary
school absenteeism and formal education dropouts, a significant difference between the
scores and diploma grades used for secondary school dropouts in formal education and
the transition to high schools. Also, a significant difference between the students'

knowledge of the graduated secondary school settlement and the dropout is observed.
Based on the findings, it is possible to conclude that characteristics such as the mother's

education level, the number of siblings of the pupils, the student's previous absenteeism,

etc. have a major impact in school dropout. As a result, it can be stated that it would be



beneficial to consider the aforementioned variables in research aimed at preventing

school dropout.
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1. GIRIS

Bilgi ve iletisim teknolojilerin gelisip ve degismesi, biitiin toplumlar1, hizli bir bigimde,
bu gelisime uyum saglamaya ve iiretmeye yoneltmistir. Teknolojiyi faydali bir bigimde
kullanan ve bilgiyi iiretebilen toplumlar ayni zamanda teknolojinin gelismesine de

dogrudan katkida bulunmaktadir.

Toplum tarafindan gelistirilen teknolojiler, insanlarin erisebilirlik bakimindan hayatini
kolaylastirirken ayni1 zamanda karsilasilabilecek sorunlara ¢éziim onerisi veya farkli bir
bakis acis1 saglamaktadir. Teknolojideki bu degisime entegre olabilen, uyum saglayabilen
uygarliklarin, teknolojinin faydalarindan yararlanamayan, bilingli bir bigimde
kullanamayan ve entegre olamayan toplumlardan daha avantajli bir duruma gegctigini

soylemek miimkiindiir (Giindiiz ve Odabag1 2004).

Teknolojinin kullanim alanmin genislemesiyle birlikte, insanlik tarihinde kullanilan
bilginin kolayca dijital ortamlara tasmip saklanabilmesi sonucu olarak, veri taban
sayisinda Onemli bir artis yasanmistir. Veriyi saklamanin ve veriye ulagsmanin daha
erisilebilir  olmast  bakimindan yiiksek oranda islem yapabilme olanag:

saglayabilmektedir.

Dolayisiyla veri tabanlarinda depolanabilen bu ham veriler, biiyiikk boyutlara
ulagabilmektedir. Bu saklanan veri yiginlarinin rastgele bir amag i¢in sistematik bir
diizende bir dizi analizlerden gegmesi ve bunun sonucunda hedeflenen amag kapsaminda
ham veriden kayda deger 6nemli veriler elde edilmedigi miiddetge, herhangi bir 6nem arz

etmeyebilir (Ozekes 2003).

Depolanan bu devasa verilerin faydali, verimli ve anlamli bir sekilde nasil kullanilacag:
sorularini ortaya ¢ikmistir. Bu kapsamda sorularin cevaplanmasina olanak saglayan ve
son donemlerde sik¢a kullanilmaya baslanan veri madenciligidir.

Veri madenciligi farkli yontemler aracilifiyla ham verileri analiz ederek, analiz edilmis
olan verilerden degerli ve anlamli bilgiler ¢ikarma ve kullanima sunma siireci olarak ifade

edilmektedir. Veri madenciligi islenmemis devasa biiyiikliikteki veriler igerisinde, gizli



kalmis ve cok kiymetli bilgilere ulasabilme imkan1 saglar. Veri madenciliginden; saglik,
tip, endiistri, borsa ekonomi alanlarinda tahmin, arastirma, tasarim gelistirmek igin

faydanilmaktadir (Akyol 2022).

Egitim alaninda veri madenciligi, egitim ortamlarinda elde edilen islenmemis bilgiye
ulagarak cesitli veri madenciligi algoritmalarinin gelistirilmesi ile ilgilidir. Bugiiniin
diinyasinda teknoloji alanindaki yasanan gelismeler sonucunda, yagsamin her alaninda
oldugu gibi egitim alaninda da devasa veri tabanlar1 oldugu soylenebilir. Egitim
alanlarindaki veri madenciligi ile ilgili ¢alismalara baktigimizda, bu alanda heniiz
kesfedilmemis verilerin var oldugu varsayimindan yola ¢ikilarak veri tabanlarda var olan
veriler arasindaki iliski akademik sorumlulara, 6grencilere ve bu alandaki uzman kisilere

fayda saglayabilecek bilgilere ulasma imkani1 sunar.

Egitim alanlarindaki veri madenciligi c¢aligmalarindan bazilari; 0grenci mezuniyet
durumlarin1 tahmin etme, 6lgme ve degerlendirme calismalari, 6grenci basar1 ve
basarisizlik nedenlerinin belirlenmesi, mesleki rehberlik etkinlikleri, egitim-6gretim
ortamlarindaki eksikliklerin belirlenmesi, sinav basaris1 analizleri, 6grenci basarilarinin
yiikseltilmesi, Ogrencilerinin Orgiin egitimde ortadgretimi tamamlama durumlart vb
gibidir (Abbasoglu 2020, Hotaman 2020, Oztiirk 2018). Bu calismalarda daha nitelikli

bir egitim - 6gretim ortami olusturulmasi hedeflenmektedir.

Egitimin tanimina baktigimizda, bireyin kendi yasantisi yoluyla istendik yonde
davraniglari meydana getirme siireci seklinde tanimlanir (Simsek2012). Uzman
bireylerce yapilan bu tanimda, temel anlamda vurgulanan, belli bir plan ve program
dahilinde hedef kitleye istendik yonde davramislar kazandirmak ve kazandirilan bu
davraniglarin yasantilarina uygulanmasi beklenmektedir. Bireylerdeki bu biitiin bu
degisimin ortaya c¢ikmasi ve belli bir plan dahilinde gergeklesmesi gerekir. Dolayisiyla
da bu plana egitim ve dgretim programi denir. Egitim tiirleri, formal ve informal olmak
tizere kendi igerisinde ikiye ayrilir. Formal egitimde kendi iginde 6rgiin egitim ve yaygin
egitim seklinde ayrilmaktadir. Orgiin egitim kendi icinde, okul &ncesi, ilkdgretim,

ortadgretim, yiiksekdgretim, agik 6gretim ve uzaktan egitim olmak iizere bese ayrilir.



Orgiin egitim, okul dncesi egitim ile baslayarak kisinin iiniversite mezuniyetine kadar
olan egitim siirecini kapsamaktadir. Kendi i¢inde belirli yillara gore, donemlere ayrilmis
olup bu donemleri basari ile bitiren tamamlayan 6grencilere akademik bir derece veya
diploma verilmektedir. Orgiin egitim, kendi icinde okul &ncesi, ilkdgretim, ortadgretim
ve yliksekogretim olmak iizere belirli kurumlara ayrilmaktadir (Demirel ve Kaya 2003).
Orgiin egitim temelinde, kisiye belirli niteliklerle birlikte diploma kazandirir. Orgiin
egitim sayesinde bireye, bilgi ve beceri kazandirilarak, kisinin kendisi gergeklestirip bilgi,

beceri ve ¢esitli degerleri edinmesi hedeflenir (Pehlivan 2015).

Bu aragtirmanin amaci, 6grenciye ait bir¢ok bilginin ayn1 anda dikkate alinmasini ile
Ogrencilerin mezuniyet durumlarin1 tahmin etmeye calismak, basarilarini etkileyen

etmenleri tespit etmek ve bu etmenlerin basarisin1 bulmaya ¢aligmaktir.

Veri madenciliginin geleneksel egitim sistemine sagladigi yonetimsel ve akademik
faaliyetler i¢in destek araci olarak kullanimi yayginlasmakla beraber, egitim igerigi

tasariminda ve pedagojik kararlarin alinmasinda énemli katkilar saglayabilir (Yurdakul

2015).

Bu tezin amaci, 8. sinifi bitirip Orgiin ortadgretim kurumlarina baslayip bitiremeyen
ogrencilerin ortaokul verileri kullanilarak makine 6grenmesi yontemleri ile daha sonraki
yillarda benzer verilere sahip 6grencilerin 6rgilin ortadgretim egitim kurumlarini bitirip
bitiremeyecegi durumlarin1 tahmin etmeye c¢alismak ve bu 6grenciler i¢in gerekli
rehberlik faaliyetlerine temel olugturmaktir.

Bu ¢aligma kapsaminda 6grencilerin derslerde gosterdikleri performans, egitim veren ve
planlayan kurumlar igin énemli hale gelmistir. Ogrencilerin performansini olumlu yénde
gelistirebilmek icin 6n kestirimler, rehberlik faaliyetlerinde belirleyici olacaktir. Bundan
dolayr veri madenciligi yontemleri 6n kestirim ve tahminleme i¢in kullanilabilir.
Ogrencinin akademik ge¢misi, gelecekteki basarisini tahmin etmede en énemli etmendir

(Aydemir 2017).

Bu tez caligmasi ile 8. siniftan mezun olup ortadgretim kurumlarina baslayip bitiremeyen

ogrencilerin, ortaokul verileri kullanilarak makine 6grenmesi yontemleri ile daha sonraki



yillarda benzer verilere sahip Ogrencilerin Orglin ortadgretim kurumlarini bitirip
bitiremeyecegi durumlarini tahmin etmeye ¢alismak, akademik ve pedagojik ¢aligmalara

temel olusturarak, gelecekte yasanacak maddi ve manevi zararlarin 6niline gececektir.

Bu tez calismast; 6rgiin egitim, veri madenciligi, yontem, bulgular, sonug ve dnerilerden
olugsmaktadir. Tezin ikinci bolimiinde, drgiin egitimin tanimi ve drgiin egitim ile ilgili
temel kavramlar hakkinda detaylica bilgi verilmektedir. Veri madenciligi tanim, siireci,

modeli, uygulama alanlari, bu alanda kullanilan teknikler hakkinda bilgi verilmistir.

Yontem kisminda g¢aligmanin temel amaci, verinin toplanmasi, temizlenmesi ve
dontistiirme islemlerinin hangi yollarla yapildigi, analiz amag¢h kullanilan programin

ozellikleri ve arastirma modelinin nasil olusturuldugu hakkinda bilgi verilmistir.

Bulgular bélimiinde elde edilen verilerin kriter degerleri verilmis, siniflandirmalari
yapilmis, cesitli arastirmalar ile desteklenmis sekliyle ortaya konmaya g¢alisiimistir.
Calismanin son boliimiinde ise, tartisma, Oneriler bashgi altinda degerlendirmeler
yapilarak yorumlanmustir. Oneriler sunularak gelecekte yapilacak calismalarla ilgili

onerilerde bulunulmaktadir.



2. LITERATUR BILGILERI

Literatiir bilgileri kapsaminda egitim ve veri madenciligi alt bagliklar ile ele alinmigtir.
Egirim baslig1 altinda egitimin tanimi ile beraber orgiin ve yaygin egitim konulari
anlatilmaya ¢alisilmistir. Okul terki konusunda daha 6nce yapilan ¢alismalar ele alinarak

genel bilgi verilmistir.

Veri madenciliginin ne oldugu, yontem ve teknikleri kisaca anlatilmaya c¢alisilmistir.

2.1 Egitim

Temel olarak egitim kavrami ile kastedilen herhangi bir seyi yiikseltmek,
mitkemmellestirmek ve gelistirmektir (Tozlu1997). Toplum igerisinde yasayan bireylerin
akil, ruh ve beden sagliginin egitilerek, davraniglarinin sekillenmesi olduk¢a dnemlidir.
Bu kapsamda belirtilmesi gereken temel nokta, kisinin egitiminin sistemli, programli ve
uzun bir siireci kapsadigi gergegidir. Dolayisiyla egitim, rastlantiya birakilmadan belli bir
planlanmanin trtintidir (Miser 2000). Egitim, bireyin 6ziinii kesfetmesini hedefleyerek,
sorun ¢ozebilme, okuma — yazma becerisini gelistirme, kisisel iiretkenligini arttirma,
saglikli iletisim kurabilme, yasam standardini yiikseltme, Ozgiiven ve empati gibi

becerileri kazandirarak dgrencilerin kigisel gelisimlerini dogrudan etkilemektedir.

Egitim, kisiye kazandirdig1 6zellikler ve yetkinlik sayesinde bireyin yasaminda iyi bir
gelecek sahibi olacag gibi psikolojik olarak belli bir seviyeye ulastirabilir. Buna ilaveten
egitimli bireyler, hayatin ¢esitli zorluklariyla basa ¢ikma yeteneklerini gelistirdigi gibi
miicadele giiciinii ve azmini en list seviye ¢ikarabilir (Géneng vd. 2002). Boylece birey
egitim yoluyla nitelikli bir kisilik sahibi olacagi gibi, toplumsallasma ve sosyallesme gibi
sosyal uyum becerilerini de kazanmis olur. Dolayisiyla birey, nitelikli bir egitim
sonucunda gelecekteki beklentilerine, sosyallesme pratiklerine ve sosyal olgulara kars1

farkli bir bakis agis1 gelistirebilir.

Egitimin bireyin yagaminda yapici ve olumlu etkilerinden dolay1 toplumun egitime olan

ithtiyac1 bir gercektir. Toplumun egitime ihtiya¢ duymasinin en temel nedenlerinde biri



toplumun degisimine ve siirdiirebilirligine 6nemli derece katki saglamasidir. Aym
zamanda egitim, bir toplumun ekonomik olarak kalkinmasi ve gelismesinde en belirleyici
unsurlardan biridir(Goneng vd. 2002). Egitimin geregini ve dnemini kavrayan gelismis
toplumlar, egitime 6nemli yatirimlarda bulunarak refah diizeylerini ve hayat standartlarini
yiikselttikleri gibi ekonomilerinin de gelismesine katki saglamaktadir (UNICEF
2004).Toplumbilimciler tarafindan egitimin 6nemi de fark edilmis olup toplumun
standardini1 yiikseltmek adina egitim {izerine cesitli ¢alismalar yapildigini séylemek
miimkiindiir. Sosyolojik anlamda toplum ile egitim arasindaki iliskiyi ele alarak egitim
sosyolojisi alaninda 6nemli ¢alismalar1 bulunan ve 6nemli bir toplumbilimci olan Emile
Durkheim, bilimsel metodolojinin egitimde kullanabilecegini 6ne siirmiistiir (Tezcan
1997). Durkheim’e gore, egitim sosyolojisinin egitime temel katkisi, olay ve olgulari
toplumsal bir bakis acis1 ile ele almasidir. Durkheim egitim olgusu islevi ve kokeni

acisindan sosyoloji ile yakin bir iliski igerisindedir (Aslan 2001).

Durkheim’in ifadelerini ise sonraki zamanlarda Talcott Parsons ve Robert King Merton
zenginlestirerek egitim sosyolojisine fayda sunmuslardir. Talcott Parsons ve Robert King
Merton’un egitim sosyolojisi iizerine yapmis olduklari ¢alismalar, ferdin topluma uyum
siireci, sosyal degerlerin sonraki nesillere aktarilmasi, sosyallesme ve kiiltiirel normlarin
belirleyiciligi {iizerinedir. Egitim sosyolojisinin gelisimine katkida bulunan bu
sosyologlar, cesitli kavramlar gergevesinde egitimin topluma olan etkisi tizerindeki
etkisini ele almiglardir. Parsons ve Merton gibi 6nemli toplum bilimciler egitimin politik,
entelektiiel, ekonomik ve sosyal olmak iizere dort temel amaci oldugunu belirlemislerdir

(Uskiiplii 2019).

Egitim sosyolojisinin temel amaglarindan biri, toplumun devamliliginin saglanabilmesi
igin topluma uygun bir egitim sistemi gelistirme ¢abasi giitmektedir (Aslan 2001). Bu
kapsamda toplumun siirekliligi, toplumsal kalkindirmay1 temin etmek ve nitelikli insan
giiciiniin gelistirilmesi, egitim sistemin temel gorevleri arasindadir. Gelismis toplumlarda
egitim sisteminin toplumsal yapidan bagimsiz ele alinip olusturulmasi olast degildir.
Dolayisiyla egitim sistemi ile iligkili olarak toplumsal yap1 da goz oniine alinarak resmi
egitim kurumlar1 olusturulur. Olusturulan bu resmi kurumlarin temel islevi bir yandan

toplum igin gerekli olan degerleri, gelecek nesillere aktarirken 6te yandan toplumun



gelecege dair beklentilerini ve ideallerini karsilayacak nitelikte kisilerin gelistirilmesinin
hedeflenmesidir (Aslan 2001).

2.1.1 Orgiin Egitim

Orgiin egitim sozliik anlamiyla bireylerin hayata atilmadan, gesitli is ve meslek dallarinda
calismaya baslamadan 6nce okul niteligi tagiyan veya okul gibi yerlerde 6zel ve genel
bilgiler dogrultusunda yetismelerini saglamak gayesiyle kanunlar c¢ercevesinde

diizenlenen, planli, diizenli ve yontemli bir sekilde verilen egitimdir (TDK 2022).

Okul 6ncesi egitim ile baslayan 6rgiin egitim, liniversite mezuniyet siirecini de kapsayan
bir egitim seklidir. Belirli yillara gore, donemlere ayrilan bu egitim seklinde, donemlerin
sonunda basari saglayan Ogrencilere diploma veya akademik basar1 belgeleri
verilmektedir. Orgiin egitim kurumlar;, okul ©ncesi, ilkdgretim, ortadgretim ve
yiiksekdgretim kurumlarindan olusmaktadir. Okul oncesi kurumlar iginde, kresler,
anaokullart; ilkdgretim okullari; orta 6gretim kurumlari i¢inde de genel, mesleki ve teknik
liseler; yiiksekogretim kurumlart iginde de iiniversitelere bagli fakiilte, enstitii ve

yiiksekokullar yer almaktadir (Demirel ve Kaya 2003).

Orgiin egitim yoluyla kisilere belli nitelikler kazandirilmas1 hedeflenir. Kisinin kendini
gelistirmesine fayda sunacak beceri, bilgi ve degerlerin belli ddnemlerde
kazandirilmasinda, aile i¢inde baslayan egitimin bireyin sonraki yasam donemlerinde de

devam etmesinde orgiin egitimin rolii biyiiktiir (Pehlivan 2015).

Tiirk Milli Egitim Sistemi icerisinde, kisilerin egitim gereksinimlerini karsilamak icin
meydana getirilen egitim sistemi, ihtiyaci olan yapilanmay, 6rgiin egitim kurumlarini baz
alan belli bir diizen icerinde insa ettigi goriilmektedir. Bu temel yapinin igerisinde, orgiin
egitim sisteminin kapsami disinda kalan bireylerin, kendilerini gelistirmelerini
hedefleyen yaygin egitim kurumlarini, tamamlayici ve destekleyici bir egitim alaninin
olusturulmas1 ve bireylerin faydalanmasim1 temel alan bir yontemin Onemsendigi

sOylenebilir (MEB 2014).



2.1.2 Yaygin Egitim

Yaygin egitim, orgiin egitim sisteminin herhangi bir kademesini bitirmis veya herhangi
bir kademesinde ayrilmis bireylerin mesleki ve teknik bakim agisindan egitmek
maksadiyla 6rgiin egitim prosediirlerini tamamlayacak ve benzer nitelikleri kazandiracak
bir diizen ve plan ¢ergevesinde yiiriitiilen bir egitim seklidir. Yaygin egitim, Mesleki ve
Teknik kurumlarinda agilan kurslar, uzaktan egitim dersleri, ¢iraklik egitimi, halk egitim
ve isletmelerde yapilan uygulamali egitimler ve teorik hizmet i¢i egitim faaliyetleri veya
kurslar bigiminde yiiriitilmektedir (MEB 2014).

Ulkemizde yaygin egitim sistemi, Milli Egitim Bakanlig1’nin biinyesinde olan hayat boyu
ogrenme genel miidiirligii araciligiyla faaliyet gostermektedir (MEB 2014). Yaygin
egitim sistemi dogrultusunda mesleki caligmalarini tamamlayan bireylere MEB onayh
sertifikalar verilmektedir (MEB 2014). Milli egitim bakanligina bagli bir bigimde faaliyet
gosteren hayat boyu 6grenme genel midiirliigii birimi igerisinde, kisilere egitim imkan1
sunan bir diger sistemde agik ogretimdir. 2011 yilinda MEB tarafindan agik 6gretim
sistemi, hayat boyu 6grenme genel midiirliigii biinyesi i¢ine alinmigtir. Agik dgretim
sisteminin gayesi; kisilerin bulunduklar1 her durumda her mekanda egitimlerine devam
etmelerine olanak saglayarak toplumun kiiltiir ve egitim seviyesini en iist seviyeye
cikararak bir sonraki egitim Ogretim siirecine hazirlamaktir (Altunkaya2013). Acik
Ogretim sistemi, Orglin egitim kurumlarinda siirdiiriilen egitim programlari ile ayni
programi temel alan fakat uzaktan egitim yontem ve teknikleriyle 6gretim yapan bir

sistem seklidir (Altunkaya 2013).

2.1.3 Okul Terki

Egitim, kisinin nitelikli bir yasam bicimi elde etmesine ve bireyin davranislarinin
pratikler yoluyla degismesine katki sunmaktadir. Egitim fonksiyonunu tam olarak yerine
getirebilmesi i¢in sistemlestirilerek kisinin hizmetine sunulur (Marshall 2005).
Sistemlestirilerek gelistirilen egitim sistemi, toplumdaki tiim bireyleri kapsar. Kisinin
ithtiya¢ duydugu egitimi almadan veya yarida birakarak egitim sisteminin disina ¢ikmast

toplumu olumsuz anlamda, ciddi diizeyde etkileyebilecegini sdylemek miimkiindiir. Bu



kapsamda ilgili alanyazin incelendiginde, okul terki kavrami 6ne ¢iktigini gérmekteyiz.
Okul terki kavrami, okuldan ayrilma, okulu birakma ya da okuldan alinma bi¢iminde
gerceklesen bir durum olarak algilanabilir. Ogrencinin okul terki veya okuldan ayrilma
durumu egitim Ogretim donemi igerisinde farkli nedenlerden kaynakli donemi
tamamlamadan ayrilmasi seklinde tanimlanmaktadir (Dekkers ve Claassen 2001). Okul
terki kavramini tek bir nedene indirgeyerek agiklamaya ¢alismak, konunun dar bir alana
tagiabilecegi, dogru anlagilamayacagi ve bundan dolay1 bir¢ok sebeple iligski kurularak

aciklanmasi daha dogru olacagi diisiiniilmektedir.

Okul terki, genel anlamda egitimin temel problemlerinden biri olarak karsimiza
cikmaktadir. Egitim siireci icerisinde kisi, cesitli nedenlerden kaynakli olarak okuldan

ayrilmaktadir.

Bu duruma bireyin mezun olmadan, egitim donemini tamamlamadan egitimini yarida
birakmasini 6rnek olarak gosterebiliriz. Okul terki kavraminin okul normlarindan kopma
siireci ile baglayarak okuldan tamamen kopma ve uzaklagmaya varan bir siireci

kapsadigini sdylemek miimkiindiir (Simsek 2011).

Okul terkinin meydana gelmesinde birgok sosyal etmenin tesiri vardir. Okul terki, bu
sosyal etmenlerin kisiyi etkilemesiyle belirli zaman araliklarinda yasanan eylemlerin
sonucudur. Konu ile ilgili yapilan aragtirmalarda ¢evresel ve sosyal etmenlerin iizerinde
durulmus ve okul terkine zemin olusturan siire¢ hakkinda fazla bilgi verilmemistir. Okul
terkine neden olan siirecin incelenmesi ve ciddi miidahalelerde bulunulmasi, ortaya

cikmasi olasi risk durumlarii engelleyecek bir tedbir olarak diistintilebilir.

Okul terkinin ortaya ¢ikma nedenleri arasinda, baz1 demografik veriler, uyum eksikligi,
motivasyon kaybi ve okul basarisinin diisiik olmasi gosterilebilir (Tayli2001). Okul
terkinin bu ve benzeri sebeplerden dolay1 ortaya ¢iktig1 gercektir yalniz sorunu sadece bu
durumlara baglamak kisisel, toplumsal ve egitim kurumlari ile ilgili sosyal etmenlerin
gormezden gelinmesine sebep olur. Kisinin okul basarisina 6nem vererek derslere ilgi

duymasi, okulun bulundugu konumu ve ortami, 6grencilerin ebeveynlerinin egitime bakis



acilari, yine 6grencilerin akranlariyla olan etkilesim sekli ile gelecege yonelik besledikleri

timitler ve hayata bakislart okul terkinde 6nemli rol oynayan etmenlerdendir.

Cagdas toplumlarda siirdiiriilebilirlik bakimindan toplum refahini tehdit edebilecek okul
terki istatistiklerinde onemli oranda bir artisin oldugunu sdylemek miimkiindiir.
OECD’nin 2018 yilinda yayimlanan raporuna gore 18-24 yas araliginda %32 oraninda
okul terki en yiiksek tlilke konumunda Tiirkiye bulunmaktadir (Kaya 2019). Dolayisiyla
bu verilerin ¢cok dikkat ¢ekici olmasina ragmen risk grubu icerisinde kabul edebilecek
olan okul terkinin ciddi oranda azaltabilecek kayda deger calismalara rastlanmamaktadir
(Simsek 2011).

Okul terkinin yalnizca kisisel olarak olmamakla birlikte ayni zaman da hem bir iilkenin

gelecegi hem de gelecek nesiller adina bir tehdit olusturdugu sdylenebilir.

Bir iilkenin en 6nemli sermayesi olarak algilanan gengler ve bu genglere yonelik olarak
yapilan egitimsel yatirimlar, gesitli nedenlere bagl olarak okul terki gibi istenmeyen

durumlardan toplum refahini olumsuz yonde etkilemesi muhtemeldir.

Yukarida anlatilan eylemlere benzer olaylarin yasanmasi durumunda hem bireysel hem
de toplumsal kayiplarin yasanmasi kaginilmaz olacaktir. Maddi kayip bakimindan bireyin
gelecekteki yasaminda kisitli imkanlara sahip olmasi seklinde Ornek gosterilirken,
entelektiiel anlamdaki kaybi ise sistemli bilgi birikiminde yoksun kalmak seklinde
diisiiniilebilir. Bu kapsamda, diizenli bir egitim sonucunda toplumda yetiskin rollerini
benimseme, yer edinme topluma ait belli deger yargilari kazanilirken, okul terki yasandig:
durumlarda genglerin egitim yoksunlugundan kaynakli belli degerleri edinmekte
zorlandiklar1 gibi gelecekteki yasamlar1 da zorlagsmaktadir (Celiktas2019). Okul terki
sebeplerini agiklamak amaciyla yararlanilan ‘‘gevresel faktorler’” okul terki karari
almirken kisisel etkilenmelerden daha cok kisiye digsal etkilerin tespitinde kullanilir.
Kisinin i¢inde oldugu yoksulluk derecesi ve sosyal sinif, egitim yasantisini dogrudan
etkileyen faktorlerdir. Bourdieu nun kiiltiirel sermaye kavrami; bireyin maddi imkanlar
cercevesinde yasama bi¢imi ve aligkanliklar egitim yasantisi i¢inde olmasini etkileyen

onemli etkenlerdir. Kisinin sosyal sinif bakimindan kirsal yoreden gelmis olmasi veya
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daha alt sosyal siiflardan yasamina devam ediyor olmasi, egitime devam etme oranini
diistirdiigiinii sdylemek miimkiindiir. Ayn1 zamanda kisinin i¢inde yagadig1 bdlge, egitim
aldigi okulun niteligi, kalitesi, kisinin akran grubu ve egitim veren 6gretmenlerin
yeterliligi, 6grencinin okula kars1 takinacagi tutum Veya okula kars1 yabancilagsmasi, okul

terki durumunda ¢evresel faktorler olarak ele alinabilir (Uysal 2008).

2.2 Veri Madenciligi ve Veri Madenciligi Modelleri

Gegmiste insanlarin bilgi birikimlerini kagit kullanarak sonraki nesillere aktarmasi is
yiikiini arttirmasinin yani sira bilgiye erisimi de giiglestirmistir. Tecriibe ve bilgi
birikimlerin aktarilmasi i¢in insanlarin farkli teknolojilere yonelmesi ihtiyact dogmustur
(Ozarslan 2014). Yigmnlar halinde verinin incelenmesi ve analiz edilmesi igin gelistirilen
yontem ve teknikler, devasa boyutlara ulasan veriler igin yetersiz kalmig bu nedenle yeni

teknolojilere ihtiya¢ duyulmustur (Aydin 2007).

Bayes teoremi 1763 yillarinda ortaya ¢ikmis ve teknolojinin gelismesi ve bilgisayarin
icad1 ile hizli bir ilerleme asamasina ge¢cmistir. Verilerin toplanmasi, depolanmasi ve
islenmesinde bilgisayar teknolojilerinin kullanilmasi yayginlagsmistir. Veri boyutlarinin
artmasi, karmasikligi ve veri anlamlandirmada sorunlarin1 da beraberinde getirmistir

(Yildirim 2022).

Veri tabanlarinda bilgi kesfi ile veri madenciligi ayn1 anlamlarda kullanilabilir (Aydin
2007). Diizenlenen verinin anlamlandirilmasi ve yorumlanmasi sonucunda karar vermeye
yonelik st seviyeli gergekleri ihtiva etmesi bilgi (knowledge) olarak adlandirilir

(Cagiltay 2010).

Zamanla veri boyutlarinda meydana gelen biiyiime ve ¢esitlilik bu verilerin anlamli hale
dontistiiriilmesi ihtiyacini ortaya ¢ikarmistir. Veri yiginlarinin anlamli sonuglarinin ortaya
cikartilmasi, veri inceleme ve analizi yapabilecek yeni teknolojilerin kullanilmasini
zorunlu hale getirmistir (Ozarslan 2014). Cagimizda bilgi teknolojilerinde hizli bir
gelisim s6z konusudur. Bu gelisim her gegen giin yeni bir teknolojinin piyasaya ¢ikmast,

maliyetlerinin diismesi gibi énem arz eden durumlardir. Insanlarin hizl, kullanish ve
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daha uygun maliyetlerle bilisim teknolojilerine sahip olabilmesine olanak saglamaktadir
(Kayhan 2019).

Kiiresellesen diinyada toplanan veriye ulagmanin yani sira bu verinin kullanilmasi ile

anlamli daha tist seviye bilgiye erismek daha 6nemli olmustur (Can 2017).

Toplanan veri i¢erisinde ¢ok fazla veri bulunmasi ilk bakista anlamli sonug ¢ikarilmasina
imkan vermeyebilir. Veriler arasindaki iliskilerin algoritmalar yardimiyla incelenmesi
veriyi anlamlandirmakta yarar saglamaktadir. Verilerin anlamlandirilmasi kolay bir siire¢
olmaylp yogun c¢alisma gerektirip farkli yontem ve tekniklerin kullanilmasi

gerekmektedir (Yurdakul 2015).

Davraniglarin tahminine yonelik karar verme modelleri olusturmak i¢in gegmis veririnin
kullanmas1 veri madenciliginin temel amacidir. Istatiksel analiz teknikleri ile beraber
yapay zeka algoritmalarinin bir arada kullanilmasiyla olusan durumlar, yiginlar
icerisinden ilk bakista fark edilemeyen bilginin ortaya ¢ikarilmasina yardimci olmaktadir

(Yelegin 2012).

Veri boyutlarinin hizli bir sekilde artmasi, veri toplama merkezlerinin gelismesi, verilerin
nitelik ve nicelik bakimindan siniflandirilabilmesi, ekonomi, is, sosyal kiiltiirel alanlarda
verilerin artmasi, bilgisayar teknolojilerindeki hizli gelisim ve akabinde maliyetlerin
diismesi, veri madenciliginin kullaniminin zorunlu olmasina neden olmustur (Kayhan

2019).

Bilgiye ulagsmak icin veri yiinlar igerisinden bilgileri, aralarindaki iliskileri ortaya
cikararak anlasilir yararli bilginin ortaya ¢ikarilmasi i¢in birgok siliregten olusan veri
madenciliginin basariya ulasabilmesi i¢in iyi bir yontem izlenmesi gerekmektedir (Tozak

2021).

Coskun ve Baykal(2011)’a gore, analiz sonucu bilgi elde etmenin giic oldugu veri
yiginlar1 arasindan anlamli bilgiyi c¢ikarmak veri madenciliginin gercek amacidir.

Kiiciiksille (2009)’ye gore, veri madenciligi i¢cin kullanilan araglar mevcut verilerden yeni
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bilgi edinilebilecegi gibi gelecek icin de tahminleme yapmayi da saglayabilir. Bu sekilde

veri madenciligini kullanan kurum ve kisiler daha dogru karar verebilirler (Can 2017).

Silahtaroglu (2008)’na gore,, gegerli ve uygulanabilir bilgilerin veri yiginlarindan
cikarimimin yapilmast ve bu bilgilere gore, kararlar verilirken kullanilmast veri
madenciligi olarak adlandirilabilir. Biiyiik boyuttaki veriler arasindan degerli ve gecerli

bilgi edinme isine veri madenciligi denir (Ozkan 2013).

Daha basit bir ifade ile biiyiik 6l¢ekli veriler icerisinden bilgiyi isleyip bilgiye ulasma isi
veri madenciligidir. Baska bir deyisle veriler arasindan gelecekle ilgili tahminde

bulunabilmeyi bilgisayar programlar1 kullanarak saglama isidir (Yurdakul 2015).

Veri madenciligi matematiksel ve istatistiksel yontemlerle beraber Oriintii olusturma
teknolojileri kullanilarak, veri tabanlarinda hali hazirda var olan bilgiler arasinda elimine

edilerek anlamli yeni korelasyon, oriintii ve egilimlere ulagilmasidir (Akpinar 2000).

Veri madenciligi tek basina bir ¢6ziim olmamakla beraber, veri analiz teknikleri
biitlinlidiir. Var olan sorunlar1 ¢6ziime kavusturmak, onemli kararlarin alinmasi ve
gelecege dair tahmin yapilabilmesi i¢in gerekli olan bir aragtir. Veri madenciligi daha
kapsamli olarak veri yigmlart arasinda fark edilemeyen, dogrulugu tam olarak
anlasilamayan, daha onceden bilinmeyen veya heniiz fark edilmemis ancak muhtemel

olarak anlamli ve dnemli bilgilerdir (Yurdakul 2015).
Veri madenciliginin egitimde akademik basarinin tespiti, 6grenci davranislarini ve

performanslarin1 anlama, derse kayit ve devam durumlar1 gibi ¢alismalarda kullanildigi

yapilan literatiir calismalarinda gortilmiistiir (Tasdelen 2014).
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Sekil 2.1 Veri madenciligi modelleri.

Veri setleri islenerek anlamli bilgiyi ortaya cikarmak ve kesif i¢in bircok model
bulunmaktadir. Kullanim yeri ve amacma uygun cok fazla sayida algoritma
kullanilmaktadir. Sekil 2.1°de modeller “Tahmin Edici” ve “Tamamlayict” olarak ikiye

ayrilabilir (Polat 2022).

Akman (2010)’a gore, eldeki verilerden strateji ve karar verme siireglerinde tahmin edici
modellerden faydalanilirken veriler arasindaki iligkilerin ortaya ¢ikarilmasi igin

tamamlayict modeller kullanilmaktadir.

Kullanilan teknik ve algoritmalar her iki modeli de kapsayabilir (Yelegin 2012).Tahmin
edici modeller, sonuglar1 bilinen verilerin kullanilarak ilgili bilesenler i¢in tahmin modeli
olusturmaya yaramaktadir. Bu model sonuglar1 bilinmeyenlerin tahmin edilmesinde
kullanilabilir (Aydin 2007). Etiketlenmemis verilerin siifin1 veya sonuglarini tahmin
etmek icin, ¢ok sayida etiketlenmemis egitim bilgisi, tahmine dayali 0grenme

gerceklestiren modelde kullanilabilir. Buna da denetimli 6§renme denilebilir (Yildirim
2022).
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Tahmin edici modellerde, veri setleri incelenerek gelecek veri egilimleri analiz teknikleri

ile tahmin edilebilir. Veri, siniflara ayrilarak ¢ikarimlar elde edilebilir (Diizgiin 2017).

Tahmin edici modeller, sonuglar1 bilinen veriden yola ¢ikarak bir model gelistirilmesi,
gelistirilen bu modelle sonuglar1 6nceden bilinmeyen, veri yiginlar1 arasinda fark

edilmeyen sonuglarin tahmin edilmesinde kullanilmaktadir (Akpinar 2000).

Tahmin edici modeller, siniflandirma ve regresyon olarak ikiye ayrilabilir (Masum 2019).
Veriler kategorik ise siniflandirma modeli, siirekli degerler ise regresyon modeli
kullanilir (Diizgiin 2017).

2.2.1 Siiflandirma Algoritmasi

Veri siiflarint agiklamak veya ayirt etmek i¢in kullanilan en yaygin tekniklerin basinda

siiflandirma teknigi gelmektedir (Y1lmaz 2021).

Siniflandirma, veri setindeki sonu¢ verileri hedeflenen kategorilere veya siniflara
tanimlayan veri madenciligi teknigidir. Verilerdeki her bir durum i¢in hedeflenen dogru

sinifi tahmin etmek, siiflandirmanin kullanim amacidir (Yildirim 2022).

Siniflandirma, sinifi bilinen verilere dayanilarak sinifi bilinmeyen verilerin sonuglarinin
tahmin edilmesi ve bulma siirecidir. Etiket, verilerin ait olduklar1 sinifi gostermektedir.
Olusturulan modelin basarisi, egitim verisi analizi test verisi ile kontrol edilerek
belirlenmektedir. Dogru smiflandirilmis test verisi drnekleri orani, model basarisinin
tespitinde kullanilmaktadir (Potur 2021). Siiflandirma tekniginin uygulamasi, sinifi
belirlenecek verinin daha onceden sinifi belirlenen veri ile ayni sinifa dahil edilmesi

olmaktadir (Yilmaz 2021).
Gilinliik yasamda cok sik kullanilan siniflandirmada, veriler bdoliinerek ayristirilir,

kategorilere ayrilir. Bu ayrilan her bir kategori bir sinif olarak degerlendirilir. Boylece

karar verme islemi kolay bir sekilde formiilize edilebilir hale gelmektedir (Alan 2012).
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Benzer verilerin yerlestirilme islemi, dnceden tanimlanmig siniflara 6riintii tanimlama
olarak adlandirilabilir ve Oriintii smiflandirma teknigi olarak kabul edilebilir (Aydin

2007).

2.2.1.1 Karar Agaclari

Yilmaz (2021)’a gore, siniflandirma ve tahmin giicii yiiksek bir teknik olan karar agaglari,
agaca dayali yontemlerin c¢ogunlukla kullanilmasindan yararlanmaktadir. Ogrenme
algoritmasi basit olan karar agaclar ile ortaya konan bilginin gésterimi kolaydir. Egitim
stireci timevarim yontemidir (Tagkin ve Cagatan 2005). Asagiya dogru egitilmis veri ve

genelden 6zele verilerden tliretilmektedir (Oguzlar 2004).

Karar agaglar1 yonteminin kullaniminin ve anlagilmasinin kolay olmasi, diger sistemlerle
uyumlu g¢alismasi, giivenilir olmasi, baslica ozellikleridir (Giiner 2015). Demirel ve
Yakut (2019)’a gore, kolay entegrasyonu, giivenli yapisi, yorumlamada kolay, anlasilirlik
seviyesinin iist diizeyde olmasi ve basarili modeller iiretilmesi, avantajlart olarak
degerlendirilmistir. Ancak karar agacinin asir1 biiylimesi, dallanma sayisinin artmasi
takibini giiclestirmektedir. Tahmin yapabilmede siirekli degisken sayisinin fazla olmasi
durumlarinda verim diigmektedir. Biiyiik boyuttaki verilerde hesaplama maliyeti stirekli
degiskenlere bagli olarak artmaktadir. Girdi sayisinin yetersiz oldugu durumlarda da agag

yeterli veriyi liretemeyebilir.

Karar agaclar1 yapisi geregi yaprak, dallar ve kokten olusmaktadir. Karar agaglart kok
diiglimden baglay1p asagiya dogru indikge veri kiimelerinin gruplara boliinmesi ile dallara
ayrilmaktadir (Oguzlar 2004). Kokten baslayan ve dallara dogru uzanan agac¢ yapisindaki
her bir birlesime diigiim, olusan heterojen diigiimlere cocuk diigiim, homojen diigiimlere
ise terminal diigiim adi verilir (Pehlivan 2006). Diigiimler dallara ayrildiktan sonra yeni
soru sorulmuyorsa dallanma sonlanmaktadir. Bu sekilde verinin ait oldugu siif tespit

edilmis olmakta ve yaprak olarak adlandirilmaktadir (Demirel ve Yakut 2019).
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Karar alirken goz Onlinde bulundurulmasi gereken kriterlerin ve farkli sonug
dogurabilecek her bir kriterin aralarindaki iligkilerin bilinmesinde fayda saglamaktadir

(Tozak 2021).

2.2.1.2 Yapay Sinir Aglarn

Yapay kelimesi Latince “bir seyler yapmak” anlamina gelmektedir. insan yapimi zeka ise
yapay zeka olarak adlandirilir. Siirekli gelistirme, 6grenmeye acik olma ve problem

¢ozme en 6nemli yapay zeka ozelliklerindendir (Erbudak 2022).

Insan beyninin dzelliklerine ve biyolojik sinir sistemine benzetilmesi ile insan beyninin
matematiksel olarak modellemesi ¢aligmalar1 yapay sinir aglari olarak adlandirilmaktadir
(Potur 2021). Canli hiicrelerinin birbiri arasinda kurdugu sinaptik baglarin biyolojik
karsilig1 olarak degerlendirilebilir. Sinir ndronlarinin birbirine baglantilart ag sistemini
meydana getirir. Bu aglar, 6grenme, hafizaya alma ve veriler arasindaki iligkiyi
kesfetmeye yarar. Farkli bir ifadeyle yapay sinir aglari canlilarda diisiinme, 6grenme,
gbzlem yapma yeteneklerinin kullanilarak problemlere ¢éziimler bulmasidir. Coziimleri

bulurken tipki canlilarda oldugu gibi yasama ve deneyimleme yapilir (Aksu 2016).

Yapay sinir aglar1 paralel dagitilmis hesaplama ve veri isleme giiciinii genelleme ve
ogrenebilme yetisinden sagladigi s6ylenebilir. Genelleme ve 6grenme siireglerinde, daha
once karsilasilmayan girdiler i¢in yapay sinir aglart uygun tepkiler gelistirebilir.

Karmasik problemlerinin bu 6zelligi sayesinde ¢ozebildigi goriiliir (Ulusoy 2013).

Yapay sinir aglarini birbirine baglayan baglantilar iizerinde bilgiler bulunur. Bu bilgiler,
birlestirme toplama fonksiyonu olarak da bilinen birlestirme fonksiyonu ile islendikten
sonra aktivasyon fonksiyonu ile degerlendirilir. Bu sekilde net girdi, sinir hiicresine

aktarilarak verinin islenmesi ve sonug iiretimi gerceklestirilir (Oztemel 2012 ).
Is sistemleri ve ekonomik sistemler icin geleneksel nicel araglarin, sistemleri kesin

matematiksel fonksiyonlara doniistirmekte karisiklik  olusturmasi  sebebiyle

nicellestirilemedigi niteliksel yontemler ortaya koyar (Erbudak 2022).
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Yapay sinir aglariin dezevantaji olarak egitilmesinin, yorumlamasinin zor ve uzun

siirmesi sOylenebilir (Yilmaz 2021).

2.2.1.3 K-En Yakin Komsu

Bilgi islem giiciiniin artmasi, 1950’11 yillarda gelistirilen K-En yakin komsu tekniginin
yaygin kullanilmasina yardimci olmustur. Bu algoritma gelistirilirken, birbirine yakin

ayni tiir veri setlerinin uzayda birbirinin komsusu oldugu diisiincesinden

faydalanmaktadir (Tozak 2021).

Bu teknik, 6znitelik alanlarindaki komsu egitim 6rneklerine bakarak verileri siniflandirir.
Yakinlik 6liitii olarak Minkowski, Oklid, Manhattan, Chebyschev ve Dilca kullanilabilir
(Tas¢1 ve Onan 2016). Bu sekilde veri komsularinin ¢ogunluk oyu ile siniflara ayrilir.
Veri en yakin “k” komsu sinifa tabi olur(Y1ldirim 2022).

Benzerlik yontemi kullanilarak en yakin komsu sinifi belirlenir. N boyutlu sayisal nitelik,
uzaydaki her bir egitim 6rneklerini temsil eder. Egitim 6rnekleri n boyutlu sekilde uzayda
depolanmasi saglanir. Daha 6nceden bilinmeyen 6rnek bir veri geldiginde en yakin k
egitim uzay: taranir. K-En k egitim 6rnegi, bilinmeyenin komsusu olarak ortaya ¢ikar
(Yurdakul 2015). Bir baska deyisle yeni bir test verisi ortaya c¢iktiginda, daha dnce
olusturulan egitim setinde yer alan Orneklerle karsilastirilmasi yapilarak aralarindaki
benzerlik seviyesine bakilir ve o sinifa atanir. Yeni bir veri setinin siif etiketi
belirlenmesi amaciyla en yakin k adet komsunun saptanabilmesi i¢in n boyutlu 6rnek
uzay taramasmnin yapilmasi gerekmektedir. Bu sekilde veri k en yakin komsusunun

cogunluga tabi oldugu sinif olarak veri etiketlenir (Potur 2021).

K-En algoritmasinda komsu sayisi k ile ifade edilir ve k parametresinin degerine bagl
olarak smiflandirma gerceklestirilir. Siniflandirma yapilirken k=1 icin en yakin
komsunun bulundugu sinifa etiketlemesi yapilirken, k parametresi N sayisina yaklastikca

veri kiimeleri dikkate alinarak oylama ile siniflama gerceklestirilir (Tas¢1 ve Onan 2016).
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2.2.1.4 Naive-Bayes

Matematik¢i olan Thomas Bayes tarafindan 1740’larda gelistirilen Bayes teoremini baz
aliarak gelistirilmistir. Bu teknik belirli veri setlerinin degerlerinin frekansim1 ve
kombinasyonlarmm1  sayarak olasilik  simifin1  hesaplayan basit  siniflandirma
yontemidir(Yildirirm 2022). Olaylarin ihtimallerinin degerlendirilmesi i¢in kullanilan
Naive-Bayes yontemi her yeni ek bilgiyi yeniden degerlendirme i¢in de kullanilabilir
(Kayhan 2019).

Kategorik degiskenlerle ¢alismakta olan Naive-Bayes teknigi, hesaplama ve uygulama
kolaylig1 ile yaygin bir kullanima sahiptir. Naive-Bayes baslangicta her sonucun 6grenme
siifindaki oncelikli olasilik olarak ortaya g¢ikan frekans hesaplamasi yapilmaktadir.
Bagiml degiskenler ile bagimsiz degiskenler arasindaki tiim kombinasyonlarin ortaya
cikma sikliklart hesaplanmaktadir. Olasiliklar ve degiskenler arasi sikliklar bir araya
getirilerek tahminlemede kullanilmaktadir (Diizgiin 2017)

Algoritmanin test verisinden elde ettigi sonuclardan, sonucu bilinmeyen siniflarin
belirlenmesinde kullanir. Biiyiik veri tabanlarinda kullanildiginda, yapay sinir aglar1 ve
karar agaclar1 kadar giivenilir sonuglar elde edebilecegi sonuglarina ulagilmistir. Veri

setlerindeki eksik degerler olasilik hesabinda kullanilmayabilir (Ulusoy 2013).

2.2.1.5 Genetik Algoritmalar

Genetik Algoritmalar, John Holland’in 1960’11 yillarda mutasyon islemine eslesme ve
caprazlama islemlerini ekleyerek zor problemlerin dogal se¢cim prensibi esas alinarak
¢ozlime kavusturabilecegi inanciyla gelistirdigi programlama yontemidir. Bu yontem baz
alinarak daha sonralarda diinyada farkli yontemler gelistirilmesine olanak saglayarak pek

cok alanda uygulamasi yapilmistir (Ulusoy 2013).
Genetik algoritmalar, canlilarda genetik gelismenin benzerlerini ortaya g¢ikarmakla

beraber rastgele arastirma algoritmalarin bir ¢esidi olarak ortaya ¢ikmistir (Denizli 2019).

Sorunlarin ¢oziimiinii, parametrik degerleriyle degil kodlarla saglamaya ¢alisan genetik
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algoritmalarda, parametreler kodlanabildiginde sonu¢ verebilmektedir. Bir amaci olan
problemlerin en 6nemli sonucu elde etmesini saglamak i¢in amag¢ fonksiyonuna ihtiyag

duyan optimizasyon teknigidir (Ulusoy 2013).

Tasdemir (2012)’e gore, veri madenciligi yontemi olmamasina ragmen veri madenciligi
modellerinde en iyileme yontemi olarak tanimlanmaktadir. Algoritmanin amaci evrende
bulunan ¢oziimlerin olusturdugu baslangi¢ popiilasyonunu kullanarak problem i¢in en

uygun bireyi tespit etmeye ¢alismaktir (Denizli 2019).

2.2.2 Regresyon

Bagimsiz degiskenlerin yer aldigi veri madenciligi uygulamalarinda var olan 6zellikleri,
siif veya hedef 6zellikleri bagimli degisken olarak isimlendirilir. Regresyon analizinde,
diger denetimli 6grenme saglayan veri madenciligi tekniklerinde oldugu gibi sonucu
bilinen verileri kullanilarak aralarindaki baglantiy1 ortaya ¢ikaran bir model gelistirilir.
Regresyon tekniklerinde yapay sinir aglarinda oldugunun tersine, veriler arasindaki

iliskinin agik bir sekilde fonksiyon modelinin olmasi benimsenir (Aydin 2007).

Bilinmek istenen degisken bagimli degisken, bagimli degisken haricindeki veriler
bagimsiz degisken olarak tanimlanir. Regresyon yonteminde amag, girdi olarak
kullanilan bagimsiz degigkenlerin bulundugu modelde, sonu¢ olarak bagimh
degiskenlerin bulundugu model olusturulmasidir. Eger bagimli degisken sayisal bir deger
degilse problem siniflama modelidir. Bagimli degisken sayisal deger ise problem

regresyon problemi olmaktadir (Giilge 2010).

Regrasyon bagimli degiskenlerin bir veya daha fazla bagimsiz degiskenler arasinda iligki
olmas1 halinde, degiskenleri modelleyip analiz etmek i¢in ¢ok sayida teknik igerebilir.
Regresyon analizi, bagimsiz degiskenlerin degisebildigi durumlarda diger bagimsiz
parametreler sabit tutularak bagimli degiskenin nasil degistigini anlamayr saglar
(Erbudak 2022). Bagimli ve bagimsiz degiskenler arasindaki iligkiyi inceleyen yontem
regresyon analizi olarak tanimlanir. Analiz sonucunda elde edilen denklem regresyon

denklemi olarak adlandirilir. Denklemin bir bagimli, bir bagimsiz degiskenden olusmasi
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haline basit regresyon denir. Bir bagimli ve birden ¢ok bagimsiz degisken ile gosterilmesi

halinde ¢oklu regresyon olarak tanimlanmaktadir (Sekeroglu 2010).

Bagimli ve bagimsiz degiskenler arasinda iliski kurulurken varsayimlar ve kurallarin
ortaya atilmasi regresyon c¢oziimiinde gergeklestirilir. Coziimiin gerceklesmesi ve
kontrolii bu kural ve varsayimlara goére yapilir. Az veri ile ¢dziim olusturulmaya

calisilmasi, anlamsiz sonuglarin ortaya ¢ikmasina neden olabilir (Akgiil 2016).

Kullanilacak regresyon modeli, verinin 6zelliklerine bagli olarak dogrusal veya lojistik

regresyon olabilir (Aydmn 2007).

2.2.2.1 Dogrusal Regresyon

Uzun bir siiredir veri kiimelerinin modellerini olusturmak igin istatistik kullanilir

(Telcioglu 2007).

Dogrusal regresyon en basit regresyon bicimidir(Biiylikalin 2005). Veri madenciliginde
kullanilan istatistik tekniklerin en basinda regresyon analizi bulunmaktadir. Kosullu
olasilik durumlarinin olmasi halinde regresyon yontemleri tercih edilmektedir.
Tahminleme islemi i¢in regresyon modellerinden dogrusal olasilik modeli

kullanilmaktadir(Can 2017).

Modelin 1800’lii yillarin basinda ortaya ciktigi diisiiniilmektedir. Dogrusal regresyon, iki
degisken arasinda yer alan dogrusal iliskiyi inceleyen istatistiksel yontem olarak
bilinmektedir. Dogrusal regresyonda amag degiskenler arasinda var olan iligkiyi dayanak
olarak kullanarak bir degisken degerinden digerini tahmin edilebilmesi i¢in model

olusturmaktir (Karag6z 2022).

Model olusturulurken iligskiyi temsil eden dogru denklemi asagidaki gibidir (Ekinci
2009).

Yzﬁo-i- ,le (21)
Y=Bagimli degisken
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X=Bagimsiz degisken
Po, p1ise tahmin edilecek parametreleri temsil etmektedir.

2.2.2.2 Lojistik Regresyon

Siniflama algoritmalarindan olan Lojistik regresyon, bagimli ve bagimsiz degiskenler
arasinda bulunan iliskileri arastirmaktadir. Amaci, verilerin hangi smif etiketine sahip
oldugunu tahmin etmektir. Bir bagka deyisle bagimli degiskenlerin siirekli ¢ikis degerleri

yerine, hangi sinifa tabi olduklarini bulma islemini gergeklestirir (Akgetin vd. 2017).

Dogrusal regresyon degiskenlerinin 0-1 degerleri ile ifade edilmesine lojistik regresyon
adi verilir. Cogunlukla iki degiskenin veya sik olmamakla birlikte ¢ok smifli

degiskenlerin tahmininde kullanilabilir (Biiyiikakin 2005).

Bagimli degiskenler iizerinde bagimsiz degiskenlerin olusturdugu risk faktorleri ile
bagimsiz degiskenleri bagimli degisken degerlerinin tahmininde etkili olma derecelerini

belirlemek i¢in lojistik regresyon kullanilir (Sekeroglu 2010).

Az sayida degisken kullanilarak, bagimli ve bagimsiz degiskenler arasinda yer alan
iliskiyi en iyi bigimde tanimlayabilen model olusturulmasi, lojistik regresyon analizinin

temel amacidir (Bircan 2004).

Sekeroglu (2010)’na gore, grup Tlyeliklerinin belirlenmesi, model i¢in uygun
degiskenlerin tespiti, tahmin edilen degiskenlerin anlamli olup olmadiklarinin kontrolii,
tahmin edilen degiskenlerin yardimiyla gozlemlenmek istenen degiskenlerin dahil
olduklar1 siifin bulunmasi, modelin uyum testlerinin yapilarak dogru siniflandirma

yiizdelerinin hesaplanmasi lojistik regresyon modelinin uygulama adimlaridir.
Diger modellere gore, kolay uygulanmasi, istatistiksel yazilim paketleri igerisinde

kullanabilir olmasi, hesap siirelerinin kisa olusu lojistik regresyon modelini avantajlar

arasindadir (Sahin 2021).
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Taskin (2022)’a gore, lojistik regresyon ile dogrusal regresyon arasindaki temel farklar
su sekildedir:

e Bagimli degisken dogrusal regresyonda siirekli olmasit gerekirken lojistik
regresyonda siirekli olmayabilir.

e Bagimli degisken lojistik regresyonda kesikli deger alabilirken dogrusal regresyonda
kesikli deger alamamaktadir.

e Bagimli degisken degeri dogrusal regresyonda tahmin edilmekte olup lojistik
regresyonda tahmin edilememektedir.

e Lojistik regresyonda bagimli degiskeninin alabilece8i degerlerin gerceklesme
durumu tahmin edilebilirken dogrusal regresyonda tahmin edilememektedir.

e Dogrusal regresyonda bagimsiz degisken ¢oklu normal dagilim gosterme sarti

aranmakta iken lojistik regresyonda bu sart aranmamaktadir.

2.2.3 Tamamlayic1 Modeller

Tanimlayic1 modeller, verileri agiklamaya, analiz etmeye veya daha sonralarda yapilacak
olan uygulamalar i¢in ise yarar girdiler olusturmayr amaglar. Bagka bir ifadeyle
tamamlayict modeller, verilerin dahil olduklar1 siniflar belirlenmeden veriler arasindaki

iliski ve veri yapilarini incelemektedir (Yurdakul 2015).

Karatascit (2021)’ya gore, onceden belirlenmis hedef olmadan veri kiimelerinin
tanimlanmasi, veriler arasindaki iligkilerin ortaya konmasi i¢in yapilan analiz ¢alismasi
bilgi kesfi olarak adlandirilabilir. Veriler arasinda var olan iliskilerin kesfi karar vermek

icin yol gosteriminde kullanilabilir (Tutal 2011 ).

Tamamlayict modeller belirli bir sonucu tahmin etmek i¢in kullanilmamaktadirlar.
Veriler arasindaki oriintiiniin kesfi tamamlayic1 modellerin temel amacidir (Ukus 2014).
Oriintiilerin tanimlanmas1 karar vermede rehberlik etmeden kullanilabilir (Akpiar 2000).
Tamamlayic1 modelin kiimeleme ve birliktelik kurali olmak tizere iki 6nemli modeli

bulunmaktadir (Tutal 2011).
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2.2.3.1 Kiimeleme

Veri benzerliklerinin yakinlik veya uzakliklarina gore, analizi yapilarak smiflara

ayrilmasi kiimeleme olarak adlandirilir (Yildirim 2022).

Bagka bir ifadeyle veri setleri icerisindeki birbirine benzeyen verilerin ayni gruplar
icerisinde olacak sekilde siniflandirilmasidir. Siniflandirma modellerine gore, siniflar
daha onceden belirlenir. Kiimeleme modelinde smiflar dnceden belirlenmemektedir.
Siniflama modellerinin aksine kiimeleme analizlerinde kag farkli grubun ortaya ¢ikacagi

kestirilememektedir (Can 2017)

Veri madenciliginin 6nemli alanlarindan biri olan kiimeleme analizi, nesnelerin birbiri ile
benzerlikleri baz alinarak gruplama islemini yapmaktadir. Verilerin benzerliklerine gore,
ayn1 kiimede, benzerliklerinin olmamas1 durumunda farkli kiimede toplanmalar1 saglanir
(Alan 2012). Bundan dolayr ayni kiimede bulunan verilerin benzerlikleri maksimum
diizeyde olmaktadir (Yurdakul 2015). Ayni kiimede bulunan verilerin ortak 6zellikleri
paylagmas1 gerekmektedir (Kiremit¢i 2005). Siniflama modelinde olan veri siniflari

kiimeleme modelinde bulunmamaktadir (Yurdakul 2015).

Anlamli kiimeler olusturmak icin verilerin dogal yapist kullanilmalidir. Kiimeleme
yonteminin biyoloji, makine 6grenimi, resim isleme, su¢ analizi gibi farkli alanlarda
uygulamasi yapilabilmektedir (Kiremit¢i 2005). Bazi durumlarda veri 6zetleme amaciyla

da baslangi¢ noktas1 belirleme islemleri i¢in kullanilabilir (Aydin 2007).

2.2.3.2 Birliktelik Kurallar1

Veri setleri i¢cinde bulunan verilerin birbiriyle iliskilerinin incelenerek olaylarin birlikte
gerceklesme durumlarinin ortaya konmasi i¢in kullanilan veri madenciligi yontemine
“Birliktelik Kurali” denilmektedir. Gegmis verilerin incelenmesiyle aralarinda var olan

orlintii tespiti gelecege yonelik caligmalar yapilmasina olanak saglamaktadir (Karatasei
2021).
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Veri tabanlarinda siirekli veri artisinin olmasi, bu veriler arasindaki iligkilerin birliktelik
kurallar1 ile ortaya ¢ikarilmasi i¢in veriye sahip olunanlar acisindan karar verme

stireclerinde kullanilmasi yararl sonuglar ortaya ¢ikarmaktadir (Kayhan 2019).

Birliktelik kurallar1 giiniimiizde siklikla e ticarette karsimiza ¢ikmaktadir. Alicinin satin
almak ve takip etmek amaciyla sepetine ekledigi iiriinlerden yola ¢ikarak baska bir iiriinii
de tavsiye edilmesi seklinde algoritmalar, birliktelik kurallar1  yardimiyla

gelistirilmektedir (Yildirim 2022).
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3. MATERYAL ve YONTEM

Bu kisimda arastirmanin amaci, 6nemi, problem ve hipotezler anlatilmaktadir. Ayrica

kullanilan verinin temzilenmesi, doniistiiriilmesi, kullanilan yontem anlatilmaktadir.

3.1 Arastirmanin Amaci

Ogrencilerin mezuniyet durumlarmi tahmin etmeye ¢alismak, basarilarimi etkileyen
etmenleri tespit etmek ve bu etmenlerin basarisini bulmaya galismak 6grenciye ait bir¢ok

bilginin ayni anda dikkate alinmasini gerektirir (Kayhan 2019).

Veri madenciliginin geleneksel egitim sistemine sagladigi yonetimsel ve akademik
faaliyetler i¢in destek araci olarak kullanimi, yayginlasmakla beraber egitim igerigi

tasariminda ve pedagojik kararlarin alinmasinda onemli katkilar saglayabilir (Aydin

2007).

8. sinifi bitirip 6rgilin ortadgretim kurumlarina baslayip bitiremeyen 6grencilerin ortaokul
verileri kullanilarak veri madenciligi yontemleri ile daha sonraki yillarda benzer verilere
sahip oOgrencilerin Orgiin ortadgretim egitim kurumlarimi bitirip  bitiremeyecegi
durumlarin1 tahmin etmeye ¢aligmak ve bu 6grenciler i¢in gerekli rehberlik faaliyetlerine

temel olusturmak bu tezin amacidir.

3.2 Arastirmanin Onemi

Okulu birakma veya okul terki herhangi bir nedenle 6rgiin egitim kurumlarindan ayrilma

olarak tanimlanabilir (Celiktas 2019).

Can ve Sezer (2022)’e gore, 14-17 yas araliginda okullagsma oraninin en diigiik oldugu
egitim kademesi ortadgretim kademesi olarak belirtilmistir. Bundan dolay: okul terkinin
en 6nemli sorun olarak ele alinmasi ve kapsamli bir sekilde ¢oziim gelistirilmesinin elzem

oldugu sdylenmistir.
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Yaygin egitim segenegi ortadgretimde dgrencilere bir secenek olarak sunulmustur. Ancak
bu secenegin sunulmasi ile birlikte bircok Ogrencinin orgiin egitimden ayrilip yaygin
egitime gegmesi gliniimiizde bir sorun haline donlismiistiir ve her yil agik 6gretim
kurumlarina kayitlar artmaktadir (Kaya 2019). Akbulut (2021)’a gore de zorunlu
ortadgretime gecis yapildiktan sonra orgiin ortadgretim kurumlarindan ayrilmalar belirli

bir miktarda diismesine ragmen AB iilkeleri ortalamalarina gore, daha yiiksektir.

Ogrencilerin zamaninda mezun olamayacak olanlarmin tespiti, bu dgrenciler igin erken
uyar1 mekanizmalarinin olusturulmasi, maddi ve manevi zararlar1 6nleme adina fayda

saglayacaktir (Kayhan 2019).

Ogrencilerin derslerde gosterdikleri performans, kurumlar i¢in énemli hale gelmistir.
Ogrencilerin performansini olumlu yonde gelistirebilmek igin &n kestirimler, rehberlik
faaliyetlerinde belirleyici olacaktir. Bundan dolayr veri madenciligi yontemleri 6n
kestirim ve tahminleme icin kullanilabilir. Ogrencinin akademik gegmisi gelecekteki

basarisini tahmin etmede en 6nemli etmendir (Aydemir 2017) .

Ulkelerin sosyo-ekonomik gelismislik diizeylerine ve toplumsal yapilarma gore
degisikliklerin olmasiyla beraber, orgiin egitimde lise egitimini tamamlamis olmanin
sagladig1 avantajlar vardir. Ortadgretim terki yapan kisilerin daha diisiik gelir getiren

islerde istihdam edilmesi sonucunu dogurdugu degerlendirilmistir (Tayli 2008).

Okul terki konusunda potansiyeli olan 6grencilere yonelik rehberlik faaliyetlerinin
olamamast okul terkini kolaylastirmaktadir (Tung¢ 2019). Yapilan bu ¢alismanin kamu
kaynaklarmin dogru ve verimli kullanilmas: siireglerinde karar alma mekanizmalarina
yardimci olacagi diistiniilmektedir. Bu diisiince ile aile ve okul is birliginin, rehberlik
faaliyetlerinin gelistirilmesi i¢in temel olusturacak veriler ve veriler arasindaki iliskilerin

onemli oldugu diistiniilmektedir.
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3.3 Problem

Orgiin egitim kurumlarinda egitim goren 6grencilerin herhangi bir sebeple orgiin egitim

kurumlardan ayrilmasidir.

3.3.1 Hipotezler

I.  Ortadgretim kurumlarina geciste kullanilan sinav puanlariin okul terki konusunda
etkisi vardir.

ii. Aile gelir diizeylerinin okul terki konusunda etkisi vardir.

iii. Matematik ve Tiirkce derslerinin ortaokul puanlar1 okul terki konusunda etkisi vardir.
Iv. Mezun olunan ortaokul yerlesim yerinin okul terki konusunda etkisi vardir.

V. Anne, baba egitim diizeylerinin okul terki konusunda etkisi vardir.

vi. Ogrenci kardes sayismin drgiin egitim ortadgretim kurumlarmni terk konusunda etkisi
vardir.

vii. Ogrencilerin ortaokul diploma notlarmin 6rgiin egitim kurumlarim terk konusunda
etkisi vardir.

viii. Ogrencilerin cinsiyet verisinin rgiin egitim kurumlarm terk konusunda etkisi vardir.
ix. Aile birlikteligi (ebeveynlerin evli olup olmasi) 6rgiin egitim kurumlarmi terk

konusunda etkisi vardir.

3.4 Smirhliklar

Arastirma Trabzon ilinde 2013-2014, 2014-2015 egitim &gretim yillarinda ortaokuldan
mezun 23 757 dgrenci verileri ile sinirhdir. Ayrica Milli Egitim Bakanligi Bilgi Islem

Genel Midirliigi’niin, ilgili il ve egitim 6gretim yillarina ait elinde bulunan verileri ile

sinirhdir.
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3.5 Veri toplama Siireci

2013-2014, 2014-2015 egitim Ogretim yillarinda Trabzon ilinde orgiin egitim
ortaokullarindan mezun olan dgrencilerin verileri, Milli Egitim Bakanlig1 Bilgi Islem

Genel Midiirliigii’nden 26.04.2021 tarih ve 24586186 yazili izni ile alinmustir.

3.6 Veri Temizleme

Ogrencilerin arastirma modelinde gelistirilen hipotezlere yonelik eksik olan verileri olup

olmadiginin kontrolii yapilmistir. Birden fazla baslikta verisi eksik olan 6grenciler model

uygulamasinda kullanilmamustir.

3.7 Veri Doniistiirme

Cizelge 3.3.1 Veri basliklar1 ve aldig1 degerler.

Veri

Aldig1 Deger

Aile Birliktelik Durumu

Aile Gelir Durumu

Anne, Baba Mezuniyet Bilgisi

Anne-Baba Durum

Bursluluk Durumu

0 Birlikte
1 Ayrilmis

1 Cok Diisiik
2 Diisiik

3 Orta

4 1yi

5 Cok lyi

0 ilkokul

1 Ortaokul

2 Lise

3 Yiiksek Okul

4 Lisans

5 Lisanstistii

6 Doktora

7 3 Yillik Egitim Enstitiisti
8 Okuma Yazma Biliyor

9 Okuma Yazma Bilmiyor
10 ilkdgretim

11 ilkdgretim Ogrencisi

0 Olii
1 Sag

0 Burs Almiyor
1 Burs Aliyor



Cizelge 3.3.2(Devam) Veri basliklar1 ve aldigi degerler.

Veri Aldig1 Deger
Cinsiyet 0 Kiz

1 Erkek
Devamsizlik Verisi 0-180

(180 Siirekli Devamsiz Ogrenci)
Devlet-Ozel Okul 0 Devlet

1 Ozel
Ilceler 2-19
Kardes Sayisi 0-18
Kaynastirma Ogrenci Durumu 0 Hayir

1 Evet

Okul Tiirii

Okul Yerlesim Yeri

Orta 6gretim okullarina giris sinav puant

Ortadgretimi Tamamlama Durumu

Ogrenci Tasimali Durum

Surekli Hastalik Durumu

Ders Notlar1 Ortalamalar1, Diploma Notu,

226 Ortaokul

241 Yatili Bolge Ortaokulu

243 Ortaokul (Isitme Engelliler)
541 Ozel Tiirk Ortaokulu

1 Koy

2 Belde

3 Diger

6-500 puan aralig1

1 Tamamladi
0 Tamamlayamadi

0 Tagimal1 Degil
1 Tasimali

0 Siirekli Hastalig1 Yok
1 Siirekli Hastalig1 Var

0-100 Arasinda

Ogrencilere ait veriler yukaridaki cizelge 3.1 de oldugu gibi sayisal ifadelere

doniistiiriilmiistiir.
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3.8 Arastirma Modelinin Olusturulmasi ve Se¢imi

Bu aragtirma i¢in veri madenciligi yontemlerinden lojistik regresyon modeli
kullanilmistir. Bunun nedeni bagimsiz degisken dagiliminda her hangi bir varsayimin

ger¢eklesme durumunun olmasi mecburiyetinin olmamasidir.

Regresyon analizinin temel amaci en az degisken ile bagimli ve bagimsiz degiskenler
arasindaki en verimli uyumu yakalayabilen ve kabul edilebilir modelin olusturulmasidir

(Atasoy 2001).

Lojistik regresyon, regresyon denklemi olusturularak bireyin hangi gruba dahil olacagi
tahmininde bulunur (Cokluk 2010). Ug smfa ayrilan lojistik regresyon, Kategorik
sonugclar i¢in ikili lojistik regresyon, iki ya da daha fazla deger alabilen sonug¢ degiskenleri
icin ¢oklu lojistik regresyon, hedef degiskenin {i¢ veya daha fazla deger alabilenleri i¢in
sirali lojistik regresyon yontemleri kullanilir. 1 ila 5 arasinda derecelendirilmesi istenen
bir film igin sirali lojistik regresyon, popiiler yemek cesitlerinin Tiirk, Italyan seciminde
coklu regresyona, gelen mesajlarin gereksiz olup olmadigimi belirlemek ig¢in ikili

regresyon kullanim alanlarina 6rnek olarak verilebilir (Atalar 2022).

1 /
0:5
o
—6 -4 -2 0 2 4 5]

Sekil 3.1 Lojistik regrasyon modeli veri kullanimu.
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Gergek degerleri 0 ile bir arasinda yer alan degerlere eslemeye yarayan sekil 3.2°de
oldugu gibi Sigmoid Fonksiyonu bu iglemi genelde 0.5 olarak belirlenmis bir esik deger

yardimiyla yaparak siniflandirmaya karar verir (Atalar 2022).

Lojistik regresyon modellerinin gegerliligi uyum testleri ile saglanmaktadir. Bunun igin
gelistirilen Hosmer-Lemeshow gibi uyum iyiligi testleri uygulanabilir. Biiytlik verilerde
rastgele Ornek se¢imi yapilarak kurulan modelin gecerliligi test edilir. Baglanti
fonksiyonlar1 ile model uyum degerlendirmesinin uygun olup olmadigi, modelde uygun
degiskenlerin ihmal edilip edilmedigi veya modellenen bagimsiz degiskenlerin

fonksiyonel formunun dogrugunun tespiti yapilabilir(Oztiirk 2022).

Hosmer-Lemeshow test istatistiginde Ho kurulan hipotezi, Hi ise belirleyici 6zellikleri
acisindan ayrim yapma yetileri bulunmamaktadir (Yayar ve Dasc1 2020). Bir baska
deyisle Ho kurulan hipotezin kabul edilmesi parametrelerin belirleyicilik 6zelliklerine
sahip oldugunu gostermektedir (Yayar ve Tekgiin 2022).

Hosmer-Lemeshow model uyumlugunun kabul kosulu i¢in sig. degerinin 0.05 ten biiyiik
olmasi ve yeterli diizeyde veri setini temsil ettigi anlamina gelmektedir (Yazar 2018). Bu
sekilde model tahminlerinin gozlem sonuglarindan farkli olmadigl sonucuna varilmis

olunur (Sandalc1 2022).

Modeli
egitmek igin
secilen veri

Regrasyon
modeli

Veriyi diizenleme,
degisken segme

h 4

Mezun
Orgiin egitim disina ikt

..........................................................................................................

Orneklem
veri testi

Sekil 3.2 Lojistik regrasyon modeli veri kullanimu.

Bu ¢alismada 6grencilerin 6rgiin egitimde liseyi tamamlama durumunu tahmin etmek i¢in

lojistik regresyon modeli kullanilmistir. Lojistik regresyon modeli bagimli degiskeninin
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iki deger aldig1 durumlarda bireyin hangi gruba ait oldugunu hesaplamak i¢in kullanilan
modellerden biridir. Bu c¢alismada oOrgiin egitimde liseyi tamamlamis olanlar “07,
tamamlayamayan Ogrenciler “1” olarak kodlanmustir. Lojistik regresyon modelinde

kullanilan formiil asagidadir.

In(E) = Bo + BuXai + BoXoi + o+ By (3.2)
p=Olasilik

p=Sabit katsay1 degeri

X=Her bir 6grencinin puan degeri

Verilen denklemde p degeri, kisinin “1” olarak bulunan grupta siniflandirma olasiligini
gostermektedir, Veride 6grenci, okul ve aile ile ilgili bilgiler bulundugundan lojistik
regresyon analizi 3 blok olusturularak gerceklestirilmistir. Boylelikle 6grenciye, okula ve
aile yapisina ait durumlarin okul tamamlama durumuna etkileri ayr1 ayri incelenmek

istenmistir.

Regresyon analizi SPSS, R, SAS, Stata gibi ¢ok sayida istatistik programi tarafindan
gerceklestirilebilmektedir (Catal 2021).

Modelin dogrulugunu bulmak i¢in kullanilan en basit ve sezgisel metriklerden bir tanesi
karmagiklik matrisidir. Perfromans kriterleri hesaplanirken tp, tn, fp, fn degerlenine

bakilmaktadir (Cengil ve Cinar 2020).

Dogruluk (Accuracy): Dogru siniflandirilan verinin, siniflarin tiim siniflara oranini olarak

hesaplanur.

Dogruluk = (tp +tn)/(tp + tn + fp + fn) (3.3)
tp=Verinin gercgek sinifi ve tahmin edilen siif dogru
tn=Verinin gercek sinifi yanlis ve tahmin edilen sinif yanlis

fp=Verinin gercgek siifi yanlis ve tahmin edilen sinif dogru

fn=Verinin gercek sinifi dogru ve tahmin edilen sinif yanlistir
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Kesinlik (Precision): Pozitif bir siniftaki toplam dngoriilen bicimlerden dogru sekilde

ongoriilen pozitif kaliplar1 6lgmek i¢in kullanilir (Cengil ve Cinar 2020).

Kesinlik = tp/(tp + fp) (3.4)
Hassasiyet (Recall): Dogru tahminlerin dogru tahmin ve yanlis tahmin toplamina
oranidir.

Hassasiyet = tp/(tp + fn) (3.5)

F1-skor: Hassasiyet ve kenkinlik degerlerinin harmonik ortalamasidir (Aktas vd. 2020).

f1skor = 2 x (hassasiyet * keskinlik)/(hassasiyet + keskinlik) (3.6)
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4. BULGULAR

Milli Egitim Bakanhg Bilgi islem Genel Miidiirliigii'nden alinan verilerde Tiirkge,

Matematik, Ingilizce, Fen Bilgisi, Sosyal Bilgiler/Inkilap Tarihi, Din Kiiltiirii ve Ahlak

Bilgisi derslerinin 5,6,7 ve 8. siniflarindaki ortalamalari ile 6grenciye ait diploma notunun

aralarinda yiiksek diizeyde korelasyon (ilgilesim) bulundugu goriilmiistiir. Bu sebepten

dolayi lojistik regresyon uygulamasinda ders notlar1 yerine diploma notu kullanilmistir.

Cizelge 4.4.1 Ders notlarimin korelasyonu.

Din

Kiltiirii ve  Diplo

Fen Sosyal Ahlak ma

Matematik Tiirkge Ingilizce Bilgisi ~ Bilgiler  Bilgisi Notu

Matematik ~ Pearson 1 .842™ 855" 893" 825" 7317 .886™
Korelasyonu

Tiirkge Pearson .842™ 1 .862™  .883™  .879" .859™ 933"
Korelasyonu

Ingilizce Pearson .855™ 862" 1 857" .835™ 7657 .894™
Korelasyonu

Fen Bilgisi  Pearson .893™ 883" 857" 1 .874™ .798™ .910™
Korelasyonu

Sosyal Pearson .825™ 879" 835" 874" 1 .826™ .894™
Bilgiler Korelasyonu

Din Kiiltiirii  Pearson 7317 .859™  .765™ 798"  .826™ 1 .843"
ve Ahlak Korelasyonu

Bilgisi

Diploma Pearson .886™ 933"  .894™ = 910"  .894™ .843™ 1

Notu Korelasyonu

** Korelasyon 0.01 diizeyinde anlamlidir.

Asagidaki Cizelge 4.2°de lojistik regresyon modelinde kullanilan kategorik degiskenlerin

lise tamamlama durumlarina gore dagilimlar1 gosterilmistir.
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Cizelge 4.2.2 Lojistik regresyon modelinde kullanilan kategorik degiskenler.

Veriler Lise Tamamlamayan Lise Tamamlayan
n % n %

Strekli Hastalik

Var 380 215 1386 78.5

Yok 4 252 19.3 17 738 80.7
Burslu 6grenci mi?

Evet 15 2.6 570 97.4

Hay1r 4559 19.9 18390 80.1
Tagimal1 6grenci mi?

Evet 1484 26.6 4100 73.4

Hayir 3090 17.2 14 860 82.8
Cinsiyet

Kiz 1739 151 9 800 84.9

Erkek 2893 23.7 9324 76.3
Aile birlikte mi?

Evet 4241 19.1 18 007 80.9

Hayir 349 25.4 1024 74.6
Aile Gelir Durumu

Cok Diisiik 190 37.9 311 62.1

Diisiik 1276 27.6 3350 72.4

Orta 1896 18.7 8233 81.3

Iyi 798 12.9 5406 87.1

Cok Iyi 56 12.6 389 87.4
Yerlesim Yeri

Koy 1707 26.3 4795 73.7

Belde 2 656 16.7 13 242 83.3

Diger 269 19.8 1087 80.2
Okul Tiirt

Ortaokul 4528 19.6 18 524 80.4

Yatili Bolge Ortaokulu 88 36.7 152 63.3

Ortaokul (Isitme Engelliler) 2 18.2 9 81.8

Ozel Tiirk Ortaokulu 14 3.1 439 96.9

Asagidaki Cizelge 4.3’de lojistik regresyon modelinde kullanilan siirekli degiskenlerin

lise tamamlama durumlarina gore, betimleyici istatistikleri verilmistir.

Cizelge 4.3 Lojistik regresyon modelde kullanilan siirekli degiskenlerin istatistikleri.

Lise Tamamlamayan Lise Tamamlayan

Ortalama SS Ortalama SS
Diploma Notu 59.32 11.43 76.13 12.07
Kardes Sayisi 2.35 1.68 1.81 1.30
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Cizelge 4.4 (Devam) Lojistik regresyon modelde kullanilan siirekli degiskenlerin

istatistikleri.
Lise Tamamlamayan Lise Tamamlayan
Ortalama SS Ortalama SS
Anne Egitim Siiresi 4.54 3.31 6.27 4.36
Baba Egitim Siiresi 5.81 3.90 7.87 4.95
LGS Puani 227.51 66.41 330.76 81.37
Devamsizlik 8.82 8.45 4.57 3.72

Cizelge 4.4 incelendiginde Ogrencinin Orglin egitimde liseyi tamamlama durumunu
belirlemede LGS puani, ortaokul diploma notu, ortaokuldaki devamsizlik ortalamasi ve
Ogrencinin tagimali egitim kullanip kullanmama durumunun liseyi tamamlamasini
belirleyen faktorler oldugu goézlemlenmistir. Nagelkerke R kare incelendiginde
ogrenciyle ilgili degiskenlerin orgiin egitimde kalma durumunun belirlenmesinde %40
etkili oldugu goézlemlenmistir. 2. Bloktaki degiskenler eklenmeden 6nce 1. blokta anlamli
olmayan degiskenler modelden ¢ikarilmis ve lojistik regresyon modeli iki blok seklinde

gerceklestirilmistir.

Cizelge 4.5 1. Blok degiskenleri.

Degisken Katsay1 Standart Hata P OR

LGS Puam 0.007 0.001 <0.001 1.007
Diploma Notu 0.069 0.005 <0.001 1.071
Devamsizlik -0.086 0.004 <0.001 0.918
Siirekli Hastalik 0.123 0.081 0.127 0.884
Bursluluk Durumu -0.123 0.299 0.680 1.131
Tasimal -0.385 0.044 <0.001 1.470
Cinsiyet 0.037 0.041 0.370 1.038
Sabit -4.829 0.359 <0.001 0.008

Cizelge 4.5 incelendiginde O6grencinin oOrgiin egitimde liseyi tamamlama durumunu
belirlemede, anne egitim siiresi ve kardes sayisinin anlamli oldugu gozlemlenmektedir.
Nagelkerke R kare incelendiginde oOgrenci ve aile ile ilgili degiskenlerin liseyi
tamamlama durumunun belirlenmesinde %40,5 etkili oldugu gézlemlenmistir. Bloklar
arasindaki fark ki kare testi ile incelendiginde, ki kare testinin anlamli oldugu
gozlemlenmektedir (X2 (4)= 104,795, p < 0,001). Diger bir ifadeyle 6grenci ile
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degiskenlere ek olarak aile ile ilgili degiskenler &grencinin Orgiin egitimde liseyi
tamamlama durumunu tahmin etmede anlamli rol oynamaktadir. 3. Blok olusturulmadan
once ikinci blokta anlamli olmayan baba egitim siiresi, aile birlikteligi ve aile geliri
modelden ¢ikarilmistir. Okul ile ilgili degiskenler eklenerek 3. lojistik model
gerceklestirilmistir.

Cizelge 4.6 2. Blok degiskenleri.

Degisken Katsay1 Standart Hata P OR

LGS Puam 0.007 0.001 <0.001 1.007
Diploma Notu 0.065 0.005 <0.001 1.067
Devamsizlik -0.088 0.004 <0.001 0.916
Tagimali -305 0.045 <0.001 0.737
Anne Egitim Siiresi 0.027 0.007 <0.001 1.027
Baba Egitim Siiresi 0.011 0.006 0.065 1.011
Aile Birliktelik Durumu 0.002 0.081 0.978 1.002
Aile Geliri -0.028 0.016 0.083 0.972
Kardes Sayisi -0.101 0.014 <0.001 0.904
Sabit -4.101 0.181 <0.001 0.017

Cizelge 4.6 incelendiginde, 6grencinin oOrgiin egitimde liseyi tamamlama durumunu
belirlemede okul tiirliniin ve yerlesim yerinin anlamli oldugu gozlemlenmektedir.
Yerlesim yerinde, kdy ve belde arasinda anlamli bir fark oldugu gézlemlenmektedir. Ayni
sekilde okul tiirii incelendiginde Ozel Tiirk Okulu ile yatil1 bélge arasindaki dgrencinin
orgiin egitimde liseyi tamamlama durumlarinda anlamli fark oldugu gozlemlenmektedir.
Nagelkerke R kare incelendiginde 6grenci, aile ve okul ile ilgili degiskenlerin liseyi
tamamlama durumunun belirlenmesinde %41,1 etkili oldugu gozlemlenmistir. Bloklar
arasindaki fark ki kare testi ile incelendiginde, ki kare testinin anlamli oldugu
gozlemlenmektedir (X*2 (5)= 125,911, p < 0,001). Diger bir ifadeyle 6grenci ve aile ile
degiskenlere ek olarak okul ile ilgili degiskenler, 6grencinin orgiin egitimde liseyi

tamamlama durumunu tahmin etmede anlamli rol oynamaktadir.
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Cizelge 4.7 3. Blok degiskenleri.

Degisken Parametre  Standart Hata P OR
LGS Puani 0.007 0.001 <0.001 1.007
Diploma Notu 0.063 0.005 <0.001 1.065
Devamsizlik -0.095 0.004 <0.001 0.910
Tasimali -0.131 0.048 0.007 0.877
Anne Egitim Siiresi 0.024 0.006 <0.001 1.025
Kardes Sayis1 -0.080 0.014 <0.001 0.923
Yerlesim Birimi

Koy vs. Diger -0.169 0.097 0.081 1.184

Koy vs. Belde 0.456 0.048 <0.001 1.869
Okul Tiirti

Ozel Tiirk Ortaokulu vs. Ortaokul -0.156 0.313 0.617 1.184

Ozel Tiirk Ortaokulu vs. Yatili -0.747 0.353 0.034 1.869
Bolge Ortaokulu

Ozel Tiirk Ortaokulu vs. 0.757 0.866 0.382 1.184
Ortaokul(Isitme Engelliler)
Sabit -4.203 0.363 <0.001 0.017

Ayrica Cizelge 4.7°de yer alan devamsizlik ve siirekli hastalik veri iligkileri arasinda

anlaml bir iligki olup olmadig1 gosterilmistir.

Cizelge 4.8 Devamsizlik ve siirekli hastalik verisi iligkisi.

t Df P
Devamsizlik -9179 23 685 .000

Yukarida bulunan Cizelge 4.8’e gore, Ogrencilerin siirekli hastalik durumlari ile
devamsizliklar1 arasinda anlamli bir iligki vardir. Stirekli hastalig1 bulunan 6grencilerin

devamsizliklarinin daha yiiksek oldugu tespiti yapilmaigtir.

Cizelge 4.9 Siirekli hastalik verisi ile diploma, LGS puanlari arasindaki iligki.

t Df P
Diploma Notu 1.903 23670 .057
LGS Puani 2.475 23729 .013
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Cizelge 4.9°da siirekli hastaligi olan 6grencilerin diploma notlar ile stirekli hastaliklar
arasinda anlamli bir ilisti tespit edilememistir. Ancak LGS puanlar1 ile 6grencilerin

siirekli hastaliklar1 arasinda anlamli bir iliski bulunmustur.

600
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Sekil 4.1 Ogrenci diploma notlar1 ile LGS puanlar1 gosterimi.

Sekil 4.1°de 6grenci diploma notlar ile LGS puanlart arasinda dogrusal bir iligki oldugu

goriilmektedir.

Cizelge 4.10 Ebeveyn egitimleri ile akademik basar1 arasindaki iligki.

Anne Egitim  Baba Egitim  Diploma LGS

Siiresi Siiresi Notu Puani
Anne Egitim  Pearson 1 .590™ 3117 314"
Siiresi Korelasyonu
Baba Egitim Pearson .590™ 1 322 328
Siiresi Korelasyonu
Diploma Notu  Pearson 311™ 322" 1 .956™
Korelasyonu
LGS Puani Pearson 314™ .328™ .956™ 1

Korelasyonu

** Korelasyon 0.01 diizeyinde anlamlidur.
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Cizelge 4.10°da anne ve baba egitim seviyeleri ile diploma notu ve LGS puanlar1 arasinda

yiiksek bir iliski bulunamamustir.

Cizelge 4.11 Aile birlikteligi ile akademik basar1 arasindaki iliski.

t df Anlamlilik
Diploma Notu 8.383 23539 .000
LGS Puam 7.882 23594 .000

Cizelge 4.11°da aile birlikteligi olan 6grencilerin diploma ve LGS puanlari arasinda,
yiiksek oranda iliski bulunmustur. Aile birlikteligi olan 6grencilerin diploma ve LGS

puanlarinin daha yiiksek oldugu tespiti yapilmistir.

Olmayan B
Olan

0 2000 4000 6000 8000 10000 12000 14000 16000 18000 20000

Olan Olmayan
B Tamamlamayan 4241 349
B Tamamlayan 18007 1024

Sekil 4.2 Ogrencilerin aile birlikteligi olan 6grencilerin érgiin egitimde ortadgretimi tamamlama

dagilim.

Sekil 4.2°de gosterildigi gibi 6grencilerin aile birlikteligi olan ve olmayan 6grencilerin

orgiin egitimde ortadgretimi tamamlama durumlarinin dagilimlar1 gésterilmistir.

Cizelge 4.12 Devamsizlik ve kardes sayilar1 arasindaki iligkisi.

t Df P
Devamsizlik -9179 23 687 0.052

Yukarida bulunan Cizelge 4.12°¢ gore, O0grencilerin devamsizlik sayilart ile kardes

sayilar1 arasinda anlamli bir iliski bulundugu tespiti yapilmistir.
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Sekil 4.3 Ogrenci kardes sayilar1 dagilimu.

Sekil 4.3’te Ogrencilerin  kardes sayilari dagilimi  gdsterilmistir. Ogrencilerin
cogunlugunun 1, 2, 3 kardese sahip olduklari gériilmekle beraber 18 kardes sayisina kadar
kardes sayilarinin oldugu goriilmiistiir. 1 897 6grencinin kardesinin olmadigi bulgular

arasindadir.

Cizelge 4.13 Tasimali 6grenci verisi ile akademik basar1 arasindaki iligki.

t df p
Diploma Notu 24.150 23470 .000
LGS Puant 22.145 23 508 .000

Cizelge 4.13’de tasimali 6grencilerin diploma notu ve LGS puanlar1 arasinda yiiksek
diizeyde bir iligki bulunmustur. Tasimali 6grencilerin diploma notlarinin ve LGS

puanlarinin daha diistik oldugu tespit edilmistir.
Sekil 4.4’te orgiin egitimde ortadgretimi tamamlayan ve tamamlayamayan Ogrencilerin

LGS puan dagilimlar1 gosterilmistir. Tamamlayan 6grencilerin LGS puanlarinin daha

yiiksek oldugu goriilmektedir.
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Sekil 4.4 Ogrencilerin 6rgiin egitimde ortadgretimi tamamlayan ve tamamlayaman dgrencilerin

LGS puan dagilimlari.

Sekil 4.5 incelendiginde orgiin egitimde ortadgretimi tamamlayan ve tamamlayamayan
ogrencilerin diploma notu dagilimlart gosterilmistir. Tamamlayan 6grencilerin diploma

notlarmin daha yiiksek oldugu goriilmektedir.

Sekil 4.5 Ogrencilerin 6rgiin egitimde ortadgretimi tamamlayan ve tamamlayaman 6grencilerin

diploma notu dagilimlari.

I Tamamlamayan
S Tamamayan

20 40 60 80 100

Model uyumlulugunu incelemek igin Hosmer ve Lemeshow testi incelenmistir. Cizelge

4.14°de gosterildigi gibi bu test anlamli sonug gdstermistir.
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Cizelge 4.14 Hosmer Lemeshow testi (tlim 6rneklem i¢in).

Adim Ki-kare df Anlamlilik
1 79.672 8 <0.001

Anlamli sonug gostermesi, bu modelin uyumlu olmadigini géstermektedir. Ancak ki-kare
testi Orneklem biiyiikliigline karsi hassas oldugu icin bu uyumsuzlugun orneklem

bliytikliglinden kaynakli oldugu diisiiniilmektedir.

Bu yiizden verinin yiizde 5’inden olusan bir alt 6rneklem segilip ayni lojistik model
analizi yapilmistir. Alt 6rneklemin sonucuna gore, ¢izelge 4.15 Hosmer Lemeshow Testi

anlamli ¢tkmamis ve modelin uyumlu oldugunu gdstermistir.

Cizelge 4.15 Hosmer Lemeshow testi (alt 6rneklem).
Alt Ormeklem  Adim Ki-kare df p
1 1 9.967 8 0.267

Son olarak kesme skoru 0,7 olarak kullanildiginda, modelin tahmin giicii asagidaki
Cizelge 4.15te gosterilmistir. Kullanilan lojistik model 06grencilerin toplaminin
%82.89’unun orgiin egitimde liseyi tamamlama durumunu dogru tahmin etmektedir.
Model orgiin egitimde liseyi tamamlayan 6grencilerin %86.52’ini ve Orgilin egitimde
liseyi tamamlamayan Ogrencilerin %67.73’sini dogru tahmin etmektedir. Diger bir
ifadeyle kullanilan model 6grencinin 6rgilin egitimde liseyi terk eden yaklasik her 3

O0grenciden 2’sinin orgilin egitimde liseyi terk edecegini dogru bir sekilde tahmin

etmektedir.
10000
5000
0
Kiz Erkek
B Tamamlayan 9800 9324
B Tamamlamayan 1739 2893

Sekil 4.6 Ogrencilerin cinsyetlerine gdre drgiin egitimde ortadgretimi tamamlama durum

dagilimlari.
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Sekil 4.6’da orgiin egitimde ortadgretimi tamamlama durumlart  dagilimi
gosterilmektedir. 19 124 dgrenci orgiin egitimde ortaggretimi tamamlayabilirken 4 632
O0grenci Orgiin ortadgretim kurumlarin1 tamamlayamadigi, bir 6grencinin tamamlama

verisinin bulunmadig gorilmiistiir.

Cizelge 4.16 Gergekte gozlenen tahminleme ve karmagiklik matrisi.

Tahmin Edilen

Lise Lise Toplam  Dogru
Tamamlamayan Tamamlayan Tahmin
Yiizdesi
Lise 3054 1455 4509  %67.73

Gergekte Tamamlamayan
GO 2541 16304 18845 %86.52

Tamamlayan

Toplam 5595 17 759 23354  %82.89

Kullanilan verilerle orgiin egitimde ortadgretimi tamamlayamayan her {i¢ 6grenciden
ikisinin tamamlayamayan 6grencileri olustugunun modelde dogru tahmin edilmektedir.
Ayrica denerilen yontemin, orgiin egitimde ortadgretimi tamamlayan her on 6grenciden
yaklasik dokuz tanesinin 6rgiin egitimde ortadgretim kurumlarini tamamlayacagini dogru

olarak tahmin edilebildigi goriilmektedir.

Cizelge 4.16’te bulunan degerler su sekilde 6zetlenirse;
tp=3 054

tn=16 304

fp=1455

fn=2 541 degerlerini aldig1 goriildii.

Yapilan c¢alisma sonucunda keskinlik 0.67, hassasiyet 0.55, f1 skor 0.61 olarak
bulunmustur. Uygulanan modelin dogrulugu %82.89 olarak gerceklesmistir.

Uygulanan lojistik regresyon modelinde, Trabzon ilinde 2013-2014, 2014-2015 Egitim
Ogretim yillarinda, ortaokulu bitirip rgiin egitimde liseyi tamamlama durumlarinin
incelenmesinde, her 1 000 o6grenciden 828’inin sonuglart dogru olarak tahmin
edilebilmektedir.
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5. TARTISMA ve SONUC

Calisma sonunda elde edilen bulgular basliklar halinde tartigilarak sonug¢landirilmaya
calisilmistir. Oneriler kisminda bundan sonra yapilacak calismalara 151k tutma adina

Onerilerde bulunulmustur.

5.1 Ekonomik Nedenler ve Kardes Sayilar:

Bu aragtirma kapsaminda aile gelir diizeyleri ile 6rgiin egitimde ortadgretim terki arasinda
anlamli bir iliskisi tespiti yapilamamistir. Ancak 6grencilerin kardes sayilari ile 6rgiin
egitimde ortadgretim terkinin anlamli bir iliskisi oldugu tespiti yapilmustir. Aile gelir
diizeylerinin 6grenci/veli beyanina dayanmasi, aile gelirinin hane halki basina diisen
harcama limitleri goz 6niine alindiginda, 6grencinin kardes sayisinin, aile gelir diizeyinin
orgiin egitimde okul terki konusunda anlamli bir iliskide olacagi degerlendirilmistir.
Orgiin egitimden ayrilma nedenlerinin basinda ekonomik nedenlerin oldugu alanyazi

incelemeleri sonucunda degerlendirilmistir.

Belen vd. (2021)’e gore, orgiin egitimden ayrilip acik liseye gecen Ogrenciler icin
ekonomik yetersizliklerin énemli oldugu belirtilmistir. Boyac1 ve Oz (2018)’e gore de
sosyal sermaye ile ortadgretimde okul terkinin incelendigi ¢aligmalarda, okul terki
ihtimalini artiran faktérler bulunmaya ¢alisilmistir. Bu ¢aligmaya gore, sosyal sermaye

kaynakli bulgularin etkili oldugu sonucuna erisilmistir.

Okul terki riski tasiyan 6grencilerin aile gelir diizeyleri ile iliskisini inceleyen bir baska
calismada anlamli sonuglara ulagilmistir (Ozger 2019). Akbulut (2021)’un yaptig
caligmada okula giden kardes sayisinin ¢ok olmasi, ailedeki birey sayisinin artmasi, okul
cagindaki cocuklar i¢in maddi olarak egitime kaynak bulamamanin okul terkinde etkili
oldugu sonucuna varilmistir. Ayrica bu ¢aligmada, saglik nedenleri ile okul terki yapan
Ogrencilerin tedavi siireleri boyunca tedavi masraflarina ekonomik olarak c¢oziim

bulamamalarinin etkili oldugu sonucuna ulagilmistir.
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Unver (2022)’e gore, dgrencilerin ¢aligma hayatina katilma ihtiyacinin aile ekonomisinin
yetersizliginden kaynaklandigi1 ve kirsal bolgelerde bu durumun daha yaygin
gozlemlendigi belirtilmistir.  Ekonomik yetersizlikten kaynakli okul terkinin bu
durumlarla iliskili oldugu, 6grencilerin is giiciine ihtiyacinin artmasina neden oldugu,

Ogrenim ¢agindaki ¢cocuklarin ise girme zorunlulugu sonucunu dogurmaktadir.

5.2 Cinsiyet A¢isindan

Yapilan bu tez caligmasinda, orgiin egitimde ortadgretimi terk eden Ogrenciler ile
cinsiyetleri arasinda anlamli bir sonu¢ bulunmamustir. Ozer vd.(2011)’in yaptigi
calismada benzer olarak okul terki ile 6grenci cinsiyet verisi arasinda anlamli bir durumun

olmadig1 tespiti yapilmistir.

Kiiciikarslan (2019)’a gore, c¢ocuklar arasinda cinsiyet ayrimciligr yapildigi, kiz
cocuklarinin egitimlerini yarida birakmasinin aileleri tarafindan engellenmedigi
belirtilmistir. Bu durumda, Trabzon ilinde orgiin egitime devam eden Ogrencilerin

cinsiyet baglaminda ailelerin bakis1 agisindan bir fark olmadig1 degerlendirilmistir.

Cam Tosun ve Bayram (2015)’a gore ise, 12 yillik zorunlu egitim kapsamin agik 6gretim
liselerinden liseyi tamamlama se¢eneginin dgrencilere sunulmasiyla kiz 6grencilerin agik
liseye kayit oranlarinda biiyiik artislar oldugu tespiti yapilmistir. Simsek (2011)’e gore
ise, erkek ogrencilerin liseyi terk etme konusunda kiz 6grencilere gore, iki kat daha fazla
risk tasidig belirtilmistir. Karacabey (2016)’e gore de erkeklerin okulu terk etme orani

kiz 6grencilere gore daha fazladir.

5.3 Aile Birlikteligi

Yapilan bu ¢alismada aile birlikteligi bozulan 6grencilerin orgiin egitimi ortadgretimde
terki arasinda anlamli bir iligki bulunamamistir. Ancak aile birlikteliginin saglanmis

oldugu &grencilerde diploma notu ve LGS puanlarinin saglanmayan dgrencilere gore,

daha yiiksek oldugu bulgusuna ulasilmistir.
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Yapilan alanyazi c¢alismalarinda, aile birlikteligi bozulan 6grencilerin okul terki
konusunda dezavantajli durumda olduklar1 degerlendirilmistir. Karadag ve Kolbiiken
(2022)’e gore, par¢alanmis ailelerde ergenler arasinda riskli davraniglarin goriilme
sikliginin daha yiiksek oldugu, bosanma veya ayrilma gibi aile biitiinliigiiniin bozuldugu
durumlarda anne-baba arasindaki iletisim, iliski sorunlarinin ¢ocuk iizerinde olumsuz
etkileri oldugu goriilmiistiir. Ayrica Karabey (2016)’e gore, anne-baba birliktelikleri ile

Ogrencinin okulu terk ettikleri sinif diizeyleri arasinda iliski bulunmaktadir.

Yusufoglu ve Kizmaz (2015)’in yaptig1 ¢aligmada, aile biitiinliigliniin bozulmasi ile
yoksulluk arasinda iliski oldugu soylenmektedir. Dolayli olarak aile biitiinliigiiniin
bozulmasinin aile ekonomisi agisindan kotii sonuglar dogurmasi ve ailelere yonelik
miidahale, ¢cocuklar1 korumaya yonelik calismalarin diisiik sosyoekonomik diizeyindeki

aileler agisindan 6nem kazanmaktadir.

Unver (2022)’in yaptif1 calismada ebeveyn birlikteligi bozulan ¢ocuklarda motivasyon
diizeylerinde diismeler olacagi degerlendirilmistir. Karacabey (2016)’a gore, aile
birlikteligi devam eden Ogrencilerin diger 6grencilere gore, okul terki riski daha az

seklinde aktarilmistir.

5.4 Aile Egitim Diizeyleri

Yapilan bu ¢alismada, anne egitim diizeyi ile rgiin egitimin orta 6gretimde terki arasinda
anlamli bir iligki oldugu, baba egitim diizeyi ile arasinda anlamli bir iliski olmadigi
sonucuna varilmistir. Ebeveyn egitim diizeyleri ile diploma, LGS puanlar1 arasinda orta
diizeyde anlamli bir iligki bulunmustur. Anne baba egitim diizeyleri verisi beyana dayali
bir veri oldugu goz 6niinde bulundurularak yapilan degerlendirme sonucunda ebeveyn
egitim diizeyleri ile okul terki arasinda yalnizca anne egitim diizeyi arasinda iligki tespit
edilmesinin normal oldugu diisiiniilmektedir. Trabzon ili ile sinirli veri i¢in ebeveyn
egitim diizeylerinin okul terki konusunda bir katkisinin olmadigir degerlendirilmistir.
Ayrica bu calismada anne-baba egitim diizeyleri ile 6grenci devamsizliklar1 arasinda

anlaml bir iliski bulunamamastir.
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Karabey (2016)’e gore, anne ve baba egitim diizeyleri ile okul terki arasinda anlamli bir

iliski bulunmaktadir.

Anne egitim diizeylerinin egitime ydnelik tutumunu inceleyen Ozger (2019)’e gére, anne
egitim diizeyinin okul terki ile iligkili oldugu sonucuna varilmistir. Ayrica okul fobisi
olan ¢ocuklarin ailelerinde anne ve baba egitim diizeylerinin ilkokul seviyesinde oldugu,
2001 yilinda Biikiisoglu vd. yaptigt “Okul Fobisi Olan Cocuklarin Davranigsal
Ozellikleri, Annelerinin Ruhsal Belirti Diizeyleri ve Aile Fonksiyonlarmin Incelenmesi”

adli ¢aligmalarinda soylenmektedir.

Unver (2022)’in yaptig1 calismada, anne babanim egitim durumlar ve meslekleri egitim
slirecine 6grencinin katilimina etki etmektedir. Egitim seviyelerinin yiikselmesi, okul
yasantilarinda 6grencilerin takibi ile beraberinde gelen aile-okul isbirliginin meydana

gelmesi saglanmis olmaktadir.

5.5 Devamsizlik

Ogrencilerin  ortaokulda yapmis olduklari devamsizhiklar1 ile 6rgiin  egitimi
ortadgretimde terkleri arasinda anlamli bir iligki tespiti ¢alisma sonucu bulunmustur.
Ortaokulda devamsizlik yapan Ogrencilerde, orgiin egitimde ortadgretimi terk olma

durumlar1 daha yaygin olarak goriilmiistiir.

Ogrencilerin okula devam sorunlari ve okul terki arasinda Unver (2022)’e gore yiiksek
iliski oldugu sdylenmektedir. Okula diizenli devamin, akademik basar1 i¢in elzem bir
konu oldugu diinya ¢apinda kabul gordiigii belirtilmistir. Diinyada egitim sistemleri
arasinda benzerlikler bulundugu gibi farkliliklar bulunmasina ragmen okula devam tiim
egitim sistemlerinde 6nemini korumaktadir. Ancak Kulga (2022)’ya gore, egitim
stirecinde devamsizlik yapilmasi, egitim siirecini olumsuz etkilemekte ve akademik

basarisizliklar1 beraberinde getirmektedir.

Bu calismada 6grencilerin devamsizlik sayilari ile kardes sayilar1 arasinda anlamli bir

iliski oldugu tespiti yapilmistir. Karacabey (2016)’in yaptig1 ¢alismada, kardes sayilari
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ile okula devamsizlik arasinda anlamli bir iligki oldugu sdylenmektedir. Calismanin
yapildigi bolgede kardes sayilarinin genel olarak ¢ok olmasi, ¢ocuk tarim isgiligi,
kardeslerin bakim faaliyetleri gibi nedenler 6grencilerin devamsizlik yapmalarina neden

olabilmektedir.

Devamsizlik durumu yiiksek olan 6grencilerde, okula aidiyet hissetmemekle birlikte
akademik anlamda basar1 diizeyi oldukga diisiik ve ailesi tarafindan da desteklenmedigi,
bircok Ogrencinin varligindan s6z edilebilir. Bunun yani sira mevsimlik ¢ocuk is¢iligi,
erken yasta evlilikler, kardes sayisinin fazla olmasi ve daha kii¢iik kardeslere bakmak
zorunda kalinmasi gibi etkenlerinde okul terkinde 6nemli rol oynadigi sdylenebilir (Kose,
2014).

Ogrenci devamsizliklarmin akademik basari iizerinde etkisinin yiiksek oldugu Fernandes

vd. (2019)’nin Brezilya’da devlet okullarinda yaptig1 ¢calismada da goriilmiistiir.

5.6 Saghk

Bilgi Islem Genel Miidiirliigii’nden alinan verilerde, hastalik detayr olmayip sadece
ogrencilerin siiregelen hastalifa sahip olup olmadig: verisinin olmasindan dolay1 hangi
hastaliklarin  ortadgretimde oOrgiin okullarin terki konusunda etkili olabilecegi
degerlendirilememistir. Ancak siirekli hastalig1 bulunan 6grenci verisi ile devamsizlik
verileri arasinda yiiksek iliski bulundugu tespiti yapilmustir. Siirekli hastaligi bulunan
ogrencilerin daha ¢ok devamsizliga sahip oldugu goriilmiistiir. Ayrica siirekli hastaligt

bulunan 6grencilerin LGS puanlarinin daha diisiik oldugu bulgusuna da ulagilmistir.

Herhangi bir hastaliga bagli olarak 6grencilerin okula devam etmekte gii¢liik yasamalari,
uzun siireli tedavi siiregleri, egitim hizmetlerine erisememe gibi sorunlar

dogurabilmektedir (Unver 2022).
Ancak yapilan bu ¢calismada, 68rencinin siirekli hastaliginin bulunmasi ile 6rgiin egitimde

ortadgretimi terk etme arasinda anlamli bir bulguya rastlanmamaigtir. Bunun nedeni olarak

ogrencinin hastaligi siiresinde, egitim hizmetlerine erisiminin devlet ve aile tarafindan
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saglanmast veya Ogrencinin ileri diizeyde saglik sorunlarinin olmamasi olarak

diisiiniilebilir.

5.7 Akademik Basari

Orgiin egitimde ortadgretimin terki ile liselere gegis i¢in kullanilan puanlarin ve diploma
notlart arasinda anlamli bir iligki bulunmustur. Liselere ge¢is i¢in kullanilan puan ve
diploma notunun yiiksek olmasi, orglin egitimde ortadgretimin terki riskini Ogrenci
acisindan azaltmaktadir. Siirekli hastaligi bulunan 6grenci verileri ile diploma notlarinin
anlaml bir iligkisi bulunamamaistir. Ancak siirekli devamsizligi bulunan 6grencilerin LGS
puanlarinin daha diisiik oldugu bulgular arasindadir.

Unver (2022)’e gore, dgrenci motivasyonu agisindan diisiik akademik basar1 azaltici
etkiye neden olmakla beraber okula devam edememe veya okul terki gibi ¢iktilara neden

olmaktadir.

Okul terki ile akademik motivasyon arasinda bulunan iliskiyi inceleyen bir baska
calismada, okul terki niyetinde olan &grencilerin akademik motivasyonlarinin diisiik
olmas1 devamsizligin araci rolii ile ger¢ceklesme olasiligi, niyetin gergeklesme olasiliginm

artirmaktadir (Balkis 2018).

Lise 6grencilerinin okul terki risklerini inceleyen bir baska ¢alismada akademik basarinin
okul terki konusunda dogrudan etkilendigi belirtilmistir. Ogrencilerin 15 yasinda
akademik performanslarin diisiik olmasi iggiiciine katilimi artirdig1 sonucuna varilmigtir

(Tirpancioglu 2019).

5.8 Yerlesim Yeri / Tasimah Egitim

Mezun olunan ortaokul yerlesim yeri bilgisi ile 6grencilerin 6rgiin egitimi ortadgretimden
terki arasinda anlamli bir iliski bulunmustur. Ozellikle kdy ve belde ortaokullarindan
mezun Ogrencilerin ortadgretimi Orglin egitim kurumlarinda tamamlama oranlarina
bakildiginda, kdyde egitim goren dgrencilerin dezavantajli oldugu sonucuna varilmaistir.

Tasimal1 verisi bulunan 6grencilerin diploma ve LGS puanlar1 arasinda anlamli bir iliski
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bulunmustur. Tagimali 6grencilerin diploma ve LGS puanlarinin daha diisiik oldugu

tespiti yapilmistir.

Benzer bir ¢alismada, kirsal alanlarda bulunan 6grencilerin ekonomik zorluklardan dolay1
bir ise girerek aile ekonomilerine destek verme zorunlulugundan kaynakli oldugu

soylenmektedir (Unver 2022).

Ayrica tasimali egitim kapsaminda olan &grenciler ile O6grencilerin Orglin egitimi
ortaggretimde terki arasinda anlamli bir iliski bulunmustur. Tasimali egitimden
yararlanan Ogrencilerin ortadgretimlerini Orgiin egitim kurumlarinda tamamlama

oranlarinin tagimali olmayan 6grencilere gore daha diisiik oldugu sonucu bulunmustur.

Koylerden tasimali egitim kapsaminda tasinan Ogrencilerin evleri ile okul arasindaki
mesafenin fazla olmasi, 6grenci velileri ile okul etkilesiminin diisiik olmasi, 6grencinin
egitim hayatinin takibinin saglanmamasi1 gibi sorunlar tasimali egitimin dezavantaji
olarak soylenebilir (Urasli 2017). Ayrica Elagdéz (2022)’e gore, tasimali egitim
kapsamindaki ¢ocuklar yasadiklar1 ¢cevreden bagka bir sosyal ¢cevreye gecmeleri uyum

problemlerini beraberinde getirmektedir.

Iyibas (2017)’a gore, dgrencilerin tasimali olmasi, 6devler icin zaman ayiramama,
yorgunluk, isteksizlik gibi sonuglarmi dogurmaktadir. Ogrencilerin tasimali egitim
sisteminde daha erken kalkmak zorunda olmalari, yeterli beslenmemeleri, servisi
kacirma, devamsizlik yapmalar1 gibi sorunlar1 beraberinde getirmektedir. Bu gibi

nedenlerden 6tiirli 6grencilerin ders motivasyonlarinda diigme goriilmektedir.

Art (2021)’nin yaptig1r c¢alismada, okulun uzak olmasi, velilerin 6grencilerini takip
konusunda mesafeden dolay1r duyarsiz kalmasi, 68renci egitim siireclerinin olumsuz
etkilemesine neden oldugu sdylenmektedir. Uzun ve Bakioglu (2022)’na gore, tasimali
egitim kapsamindaki 6grencilerin okula baglanma oranlar1 diger 6grencilere gore diigiik

oldugu sdylenmektedir.
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5.9 Sonuc¢

Ortaokul yerlesim yeri ile tasimali egitim kapsamindaki 6grencilerin 6rgiin egitimden
ortadgretimi terk etme durumlar1 arasinda iliski oldugu, yapilan bu caligma sonucu
cikarilmaktadir. Bunun nedeni olarak da alanyazida da belirtildigi gibi 68rencilerin ¢evre
degisikliginin olmasi, veli-okul iligkilerinin istenilen diizeyde olmamasi, Ogrenci
motivasyonlarinin yetersizligi goriilmektedir. Ayrica 12 yillik zorunlu egitim kapsaminda
yer alan Orgiin ortadgretim kurumlarinin daha ¢ok niifus yogunluguna sahip biiylik
yerlesim yerlerinde konumlandirilmasi, kdy ve belde arasindaki 6rgiin egitime katilma
durumlar yonlerinden dezavantaj olusturmaktadir. Daha biiyiik yerlesim yerlerinde yer
alan Orgiin egitim kurumlarina, 6grencilerin tagimali olarak dahil edilmeye ¢alisilmasi ile
orglin egitimde ortaggretim kurumlarina devam durumu tasimali sistemin getirdigi

negatif etkilere maruz kalmaktadir.

Yapilan ¢esitli aragtirmalar neticesinde okul terkine yonelik sebepleri anlayabilmek adina
birgok etkenin bir arada degerlendirilmesi daha faydali olacagi soylenebilir. Saglikli bir
okul iklimi igerinde yer almayan, toplum tarafindan desteklenmemesi veya bu destekten
mahrum kalmasi, farkli ailevi sorunlar ve okula ulagim problemleri yagsayan 6grencilerin

egitim yasantilarini aksatan baslica nedenler arasindadir (Zorbaz ve Ozer 2020).

Kaya (2019)’ya gore, saglikli karar verme yasina ve olgunluguna ulasmamis 6grencilerin,
egitim siireclerini yonetme ve yonlendirmede cesitli sebeplerle yetersiz kalan ailelerde
acik ogretim ortadgretim kurumlariin bir secenek olarak 6grenciye sunulmasi bireysel
ve toplumsal agidan sorunlar dogurmaktadir. Ogrencilerin 6rgiin egitimde ortadgretim
kademelerini terk ederek agik ogretim kurumlarina gegmeleri yaygin goriilmektedir.
Orgiin ortadgretim kurumlarindan ayrilip agik Ogretim kurumlarinin  tercihinde
ekonominin, motivasyonun, devam zorunlulugunun olmamasinin, okulun uzak olmasi ile
ortaya ¢ikan diger etkenlerin birlesmesinin onemli rol oynadigi sdylenebilir. Aile
gelirinin kardes sayis1 fazla olan 6grenci ailelerinde fert basina diisen harcama limitlerinin
kisitlt olmasi, kardes sayis1 fazla olan 6grencilerin orgiin egitim kurumlarini terk etme

durumlar1 ile arasinda yiiksek oranda iliski oldugu goriilmistiir.

53



Siirekli hastalig1 bulunan 6grenci verileri ile LGS puanlari, devamsizlik verileri arasinda
yiikksek diizeyde iliski bulunmaktadir. Devamsizlik verisi ile 6grencilerin akademik
basarilar1 arasinda iliskisinin de tespit edildigi bu ¢alismada birbirini etkileyen veriler

arasinda soylenebilir.

Akcapmar vd. (2019)’nin “Risk altindaki 6grenciler i¢in erken uyar1 sistemi gelistirmek
lizere 0grenme analitigi kullanma” adinda yaptiklar1 c¢aligmalarinda veri madenciligi
yontemleri kullanilarak 6grenci donem sonunda ders basarilarini %74 oraninda dogru

tahmin etmede basarili olduklarini belirtmislerdir.

Fernandes vd. (2019)’nin Brezilya baskentinde devlet okullarinda okuyan 6grencilerin
akademik basarilarin1 tahmin etmede veri madenciligi siniflandirma modelini

kullandiklar1 goriilmiistiir.

Slater vd. (2017) yaptig1 ¢calismada, 6grenci Verileri arasinda gizli kalmis iliskilerin veri

madenciligi yontemleri ile ortaya c¢ikarilma potansiyellerinin oldugu belirtilmistir.

Hedefi herkesin egitime erisiminin saglanmast olan “Ortadgretimde Devam ve
Okullagsma Oranlarinin Artirilmasi Igin Teknik Destek™ projesi, Milli Egitim Bakanlig
Ortadgretim Genel Miidiirliigii tarafindan 10 Aralik 2021 tarihinde baslatilmistir. Bu
proje Avrupa Birligi ve Tiirkiye Cumhuriyeti tarafindan finanse edilmektedir. Projenin
0zel amaci kapsamli Onleme, miidahale ve telafi modellerinin gelistirilmesi ile
ortadgretim kademesinde devam ve okullagma oranlarinin artirilmasina yonelik ¢cabalarin
desteklenmesidir. Bunun igin pilot okullarda “Erken Uyar1 Sistemi” gelistirilmesi

amaclanmaktadir.

Ortaokulda 6grenim goren 6grenci verileri veri madenciligi yontemleri ile incelendigi bu
caligma, Ogrencinin Orgiin egitimde ortadgretim kurumlarini tamamlama durumlarini
tahmin etmede %82 oraninda basarili olunabilecegini gostermistir. Bu oranin daha da
iyilestirilmesi kullanilan verinin genisletilmesi ile miimkiin olabilecektir. Ozellikle 6rgiin

egitimden okul terki ger¢eklestiren 6grencilerin verileri arasinda bulunan iligki, okullarda
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gerceklestiren rehberlik faaliyetlerinde kullanilmak iizere 6grenci hakkinda 6n bilgi

edinmek i¢in 6nemlidir.

Egitsel veri madenciligi yontemlerinin kullanilmasi ile 6grenci performanslarinin

onceden tahmininin biiyiik oranda gergeklestirilebilecegi sonucuna varilmistir.

5.10 Oneriler

Tez galigmasi kapsaminda elde edilen sonuglar dikkate alinmak suretiyle bundan sonraki

calismalara yonelik asagidaki oneriler dile getirilmistir.

e Ormeklem ve evren genisletilerek bolgesel olarak aym etkiye sahip degiskenlerin
tespiti yapilmak suretiyle ortaokulda benzer verilere sahip Ogrenciler tespitinin

yapilmasi Ve rehberlik faaliyetlerinin bu yonde desteklenmesi saglanabilir.

e Okul terki riski gurubunda olan Ogrenciler i¢in ortadgretim kademesindeki okulu

bilgilendirilebilir.

e Ortadgretimde hangi okul tiirlerinde orgiin egitim terki riskinin daha fazla oldugu

tespiti yapilabilir.

e Yerlesim yerlerine gore, riskli 6grenciler kategorize edilerek gerekli ekonomik kaynak

saglama olanaklar1 bu bdlgelere aktarilabilir.
e Tasimmali egitim kapsaminda, egitim goren Ogrencilere yonelik okul terki onleme

caligmalar1 gergeklestirebilir. Ayrica tasimali 6grencilere yonelik okul motivasyonunu

artiracak faaliyetlerin gergeklestirilmesinin faydal olacagi degerlendirilmistir.
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